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INTRODUCCION

La calidad de datos en muchas empresas se ha convertido en el activo mas importante
que estas poseen es por esta razon se han disefiado muchas herramientas para analizar,
limpiar y mejorar estos datos dandole a las empresas datos de relevancia y confiables
para la toma de decisiones.

Dentro del ambiente de calidad de datos existen muchas herramientas que nos brindan
una gran ayuda para mejorar una o varias dimensiones de calidad con el fin de obtener
datos més exactos y de confianza para todos los niveles de la empresa sea esta a nivel
operacional o de toma de decisiones.

En esta tesis se presentan los resultados de la investigacion realizada para un andlisis
comparativo de las herramientas Data Quality propietario frente a las herramientas de

software libre disponibles en el mercado.

El objetivo principal de esta tesis es realizar un analisis comparativo sobre las
herramientas Data Quality, para garantizar la calidad de datos en la base de datos

OASIS.

En adelante se mostrard el resultado del analisis comparativo de las herramientas,
ademas del analisis de las dimensiones de calidad para garantizar la calidad de datos

dentro de un almacén de datos.



Al analizar los indicadores a utilizar se mostrard de manera detallada los parametros a

utilizar para lograr la demostracion de la hipétesis planteada.

En el desarrollo del proyecto de calidad se analizaran las dimensiones de calidad como
la integridad, la consistencia y la confiabilidad. La metodologia empleada para el
desarrollo del proyecto de calidad de datos para la base de datos OASIS es SlI-
ESPOCH. La metodologia se encuentra detallada en la documentacion entregada en los

anexos.

El primer capitulo de esta tesis trata sobre el marco referencial en el cual se encuentra
de manera general la justificacion del proyecto de tesis ademas de los objetivos a

alcanzar con el desarrollo de la tesis.

En el segundo capitulo se describe los conceptos basicos de calidad de datos y las

herramientas que se van a analizar.

Para el tercer capitulo se ha previsto analizar cada una de las herramientas elegidas
planteando un escenario de pruebas para conocer el beneficio que nos presenta cada una

de estas herramientas y determinar las ventajas que ostentan cada una de ellas.

El desarrollo del proyecto de calidad de datos para la base de datos OASIS se presenta
en el capitulo cuarto, el analisis y aplicacion de la metodologia se resumen en este
capitulo asi como la logica de la aplicacion, ademas de en este capitulo se detallara los

parametros utilizados para la comprobacion de la hipétesis planteada.



CAPITULO |

MARCO REFERENCIAL

1.1.  Antecedentes

Debido a la incorporacion del software de fortalecimiento de las dimensiones de calidad
de datos en los sistemas informaticos algunas de las labores en las empresas han evitado
serios problemas como en los envios publicitarios a miles de direcciones erréneas o
duplicadas, oportunidades de negocio desaprovechadas, toma de decisiones equivocadas
porque los datos no estaban disponibles a tiempo o eran incorrectos. La calidad de los
datos deberia tenerse en cuenta por cualquier empresa que desee ahorrar dinero,
multiplicar las respuestas a sus propuestas, evitar los malos entendidos y causar una
excelente impresion a sus clientes actuales y futuros.

Los errores en los datos tienen que ver con la falta de flexibilidad de algunos sistemas

informaticos y con las propias equivocaciones y negligencias humanas. *

! Tomada de:
http://www.marketingcomunidad.com/el-valor-de-la-calidad-de-los-datos-en-marketing



http://www.marketingcomunidad.com/el-valor-de-la-calidad-de-los-datos-en-marketing
http://www.marketingcomunidad.com/el-valor-de-la-calidad-de-los-datos-en-marketing
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Lo que habria que hacer es asumir precisamente que la falta de calidad de los datos ha
de atacarse desde su raiz, esto es, desde los procesos de entrada y carga de datos hasta
los procesos de salida.

Existen varios estandares de calidad tal como ISO / IEC 25012:2008 el cual se puede
utilizar para establecer los requisitos, medidas de calidad de datos, o el plan y llevar a
cabo evaluaciones de calidad de datos. Se podria utilizar, para definir y evaluar las
necesidades de datos de calidad en los procesos de produccion, la adquisicion y la
integracion, para identificar los criterios de garantia de calidad, también es Gtil para la
re-estructuracion, la evaluacién y mejora , para evaluar la conformidad de los datos con
legislacion y / o requisitos (1).

En la ESPOCH se ha realizado estudios de calidad de datos para el desarrollo de una
propuesta metodoldgica en la gestion de la calidad de datos en proyectos de integracion
para ser aplicado en el SII-ESPOCH (Sistema de Informacion Institucional de la
Escuela Superior Politécnica De Chimborazo).

La propuesta consiste en cumplir siete fases: Estudio y preparacion del proyecto,
Anélisis de la informacion, Evaluacion y analisis de los datos, Limpieza de datos,
Evaluacion y andlisis final, Mejoramiento y prevencion y Control de la calidad.

Debido a que se cuenta con la metodologia para el desarrollo del sistema pero los datos
de las fuentes como el “OASIS” donde se debe conocer su estructura, se debe tomar
medidas de seguridad y confiabilidad de la fuente por esta razon se debe analizar los
datos mediante la utilizacion de una herramienta capaz de limpiar y consolidar esta

informacion la cual es relevante para alcanzar el fin requerido.
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1.2.  JUSTIFICACION DEL PROYECTO DE TESIS
Se lo realiz6 en funcidn a una justificacion Teorica, Metodoldgica y Practica.
1.2.1. Justificacion Tedrica.
La necesidad de calidad y gestion de datos en los almacenes de datos es uno de los factores
clave de éxito en cualquier proyecto del mundo real, de los datos se puede conocer que son
imperfectos, victimas de diversas formas de defectos tales como la variabilidad del sensor,
los errores de estimacion, la incertidumbre, los errores humanos en los datos de entrada,
etc.
Comprender la existencia del problema, identificarlo plenamente, disefiar un plan de trabajo
y dedicar los recursos necesarios, tanto para su correccion inicial como para la correccion
continuada a lo largo del tiempo. Por lo tanto, primero es asumir que la calidad de los datos
es un asunto que hay que incorporar en la agenda empresarial, y situarlo en el mismo nivel
que cualquier otro servicio critico.
Ademas que una buena préctica en la utilizacion de las herramientas para calidad de datos
nos lleva a obtener grandes ventajas como:

e Incremento de la productividad de TI.

e Ahorro de costes y recursos eliminando los registros duplicados.

e Aumento de su competitividad incorporando sélo informacion relevante y necesaria

a sus almacenes de datos.
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1.2.2. Justificacion Metodologica

Para el presente documento, se adoptard el método cientifico, mediante el cual se
detallaran situaciones y eventos, midiendo y evaluando diversos marcos de trabajo para el
desarrollo de la presente investigacion, la cual guiara en el proceso de implementacion de
las mismas.

La aplicacion del proceso metodoldgico utilizara varias técnicas como la observacion, la
experimentacion y el analisis de cada una de las herramientas a ser evaluadas.

1.2.3. Justificacion Préactica

Debido a la necesidad de lograr un conjunto de datos con alta consistencia y exactitud se
analizaran los datos de la base de datos “OASIS” de la ESPOCH para ayudar con la
propuesta del SII-ESPOCH (Sistema de informacién Institucional) a lograr una solucion
que permita gestionar la informacion institucional de relevancia, de forma agil, confiable,
oportuna, que sirva de soporte para una adecuada toma de decisiones dentro de la
institucion y lograr una administracion moderna y eficiente en el &mbito académico y

administrativo.?

1.3. OBJETIVOS
1.3.1. Objetivo General
Realizar un analisis comparativo de las herramientas Data Quality propietario frente a las

herramientas de software libre disponibles en el mercado.

> Tomado de:
http://www.espoch.edu.ec/Descargas/rectoradopub/b8242f TALLER_EQUIPO_DE_GOBIERNO-PEDI.pdf
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1.3.2. Objetivos Especificos

e Analizar las herramientas y procesos metodologicos dedicados a Data Quality.

e Determinar los criterios y pardmetros de comparacion de las herramientas propietarias:
Informética Data Quality, Data Integrator y de software libre: DataCleaner, SQL Power
DQGuru.

e Determinar las herramientas Data Quality mas adecuadas para aplicarlas en la fuente
“OASIS”.

e Aplicar el proceso de Data Quality con las herramientas escogidas para la limpieza de

los datos.

1.4. HIPOTESIS
El uso de las herramientas para Data Quality permite mejorar la confiabilidad vy

consistencia de los datos en la base de datos “OASIS”.



CAPITULO Il

CONCEPTOS BASICOS DE CALIDAD DE DATOS

En este capitulo se definird los conceptos basicos y términos que rodean el medio ambiente
dentro de la calidad de datos.

Aunque estos términos no tienen definiciones estrictas, se puede utilizar esta seccion como
una referencia, por lo menos para el ambito de cémo usar y qué esperar de las herramientas

para la optimizacion de la calidad de datos, en relacién con los temas que se analizaran.
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2.1. INTRODUCCION Y CONCEPTOS

2.1.1. Calidad de datos (DQ)

Calidad de datos se refiere a los procesos, técnicas, algoritmos y operaciones encaminados

a mejorar la calidad de los datos existentes en empresas y organismos (2).

Trabajar con calidad de los datos por lo general varia mucho de un proyecto a otro, asi
como los problemas en la calidad de los datos varian mucho. Ejemplos de problemas de

calidad de datos incluyen:

1. Integridad de los datos

2. Exactitud de los datos

3. La duplicacion de datos

4. Uniformidad / normalizacion de los datos (4).

Una definicion menos técnica de datos de alta calidad es: que los datos son de alta calidad
"si son aptos para los usos previstos en las operaciones, la toma de decisiones y la

planificacion™ (JM Juran) (3).

Sin embargo, la calidad de datos generalmente se refiere al mejoramiento de la calidad de
los datos de personas fisicas y juridicas, pues son éstos probablemente los datos que mas
tienden a degradarse y cuya falta de calidad méas impacta en la productividad de las

organizaciones (2).
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2.1.2. Beneficios de la calidad de datos

Ahorrar costes directos: evitando tener informacion duplicada y por lo tanto evitar el

envio duplicado de cartas a un mismo cliente (2).

e Potenciar las acciones de marketing y la gestion: la normalizacion de ficheros
mejora el analisis de datos y permite segmentaciones precisas para que sus acciones de
marketing y su gestion ganen en precision y eficacia (2).

e Optimizar la captacion y la fidelizacion de clientes: con los datos correctos, se
mejoran los ratios de respuestas y el cliente se siente plenamente identificado con la
empresa (2).

e Mejorar la imagen corporativa: el cliente sdlo recibe el envio que le corresponde,
una sola vez y con sus datos correctos (2).

e Mejorar el servicio: identificacion mas rapidamente del cliente que Ilama a un Call

Center, reduciendo los tiempos de espera y, dejando tiempo al operador para centrarse

en el mensaje de negocio (2).

2.1.3. Gestion de Datos Maestro (MDM)
La gestion de datos maestros describe un conjunto de disciplinas, tecnologias y soluciones
utilizadas para crear y mantener datos coherentes, completos, contextuales y precisos de

todas las partes (usuarios, aplicaciones, almacenes de datos, procesos y socios) (4).

El concepto de un repositorio que albergue todos los datos de referencia (o datos maestros)
de la empresa no es nuevo. Tras afios de informatica distribuida, proliferacion e

imbricacion de sistemas heterogéneos que dan soporte a las actividades de negocio y a la
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gestion de la organizacion, todos los responsables de los sistemas de informacion suefian
con disponer de una base centralizada y depositaria exclusiva de “la verdad”. Un suefio que
ha sido elevado al rango de necesidad urgente debido a las nuevas exigencias de respuesta
en contextos de fusiones y adquisiciones, gestion de rendimiento, conformidad normativa,
etc. La falta de gestion unificada de los datos de referencia se traduce en pérdidas
cotidianas de eficacia operativa que ejercen un impacto directo sobre el rendimiento global

de la organizacion (5).

Existen varias normas que especifican un control para la calidad de los datos, la norma ISO
8000-110:2009 especifica los requisitos que puedan ser controlados por ordenador para el
intercambio, entre las organizaciones y sistemas, de los datos maestros que consta de los
datos caracteristicos. EI objetivo de la norma ISO 8000-110:2009 es en los requisitos que

puedan ser controlados por ordenador (6).

2.1.4. Analisis de la calidad de datos (DQA)

El anélisis de la base de datos nos permite conocer por un lado la calidad de la misma y por

otro el perfil de las personas/empresas que componen la misma (4).

El anélisis de la base de datos puede ser de dos tipos:

e Anadlisis de la estructura de la base de datos: Mediante este analisis se investiga la
estructura con la que cuenta la base de datos: Registros que componen la BD, campos

a analizar, calidad de los datos en la misma. Este tipo de analisis nos da los resultados
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necesarios para disefiar acciones concretas de actualizacion y enriquecimiento de la
base de datos (4).

¢ Anadlisis del contenido de la base de datos: Este tipo de andlisis se realiza cuando se
supone que la BD tiene una estructura correcta y los campos y registros de la misma

estan actualizados (4).

2.1.5. Perfiles de datos / Data Profiling

Perfiles de datos es el proceso de analizar y explorar sus datos, para tener un mejor

conocimiento y de entender si hay inconsistencias o entradas problematicas en sus datos

(4).

Perfiles de datos es la actividad de investigacion de un almacén de datos para crear un
"perfil" de la misma. Con un perfil un almacén de datos estard mucho mejor equipados para

realmente mejorar (4).

La forma de hacer perfiles a menudo depende de si ya tiene algunas ideas acerca de la
calidad de los datos o si no tiene experiencia en el almacén de datos. De cualquier manera
se recomienda un acercamiento exploratorio, a pesar que hay una cierta cantidad de
problemas las cuales hay que buscar, es muy importante verificar los datos en la
informacidn que se piensa que son correctas. Por lo general es barato incluir un conjunto de

datos en su analisis y los resultados podrian sorprender y ahorrar tiempo (4).
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2.1.6. Limpieza de datos / Data Cleasing.

El data cleansing, data scrubbing o limpieza de datos, es el acto de descubrimiento,
correccion o eliminacién de datos erréneos de una base de datos. El proceso de data
cleansing permite identificar datos incompletos, incorrectos, inexactos, no pertinentes, etc.
y luego substituir, modificar o eliminar estos datos sucios (“data duty"). Despues de la
limpieza, la base de datos podra ser compatible con otras bases de datos similares en el

sistema (7).
2.1.7. Auditoria de datos / Data Auditing

Auditoria de datos es el proceso de garantizar la calidad de datos desde el comienzo de un
proceso para el destino final de una manera repetible y medida. Los datos de auditoria es el
proceso de llevar a cabo una auditoria de datos para evaluar la cantidad de datos de la
empresa que es apta para el fin determinado. Se trata de perfiles de los datos y evaluar el

impacto de los datos de mala calidad en el desempefio de la organizacion y los beneficios

(8).
2.1.8. Monitoreo de calidad de datos

Se ha argumentado que de perfiles de datos es una actividad ideal de exploracion. El
monitoreo de Calidad de los datos no lo es, las mediciones que se hacen al perfilar muchas
veces necesita ser continuamente revisadas a fin de que las mejoras se aplican a traves del

tiempo. Esto es de lo que el monitoreo calidad de los datos se trata

Monitoreo Calidad de los datos se presenta en diferentes formas y tamafios. Se puede

configurar su propio volumen de trabajos programados que se ejecutan todas las noches.


http://en.wikipedia.org/wiki/Data_profiling
http://en.wikipedia.org/wiki/Data_quality
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Construir alertas a su alrededor que envie mensajes de correo electrénico, si una medida en
particular va mas alla de lo que esta permitido, o en algunos casos se puede tratar de
descartar el problema en su totalidad por el método del primer tiempo-derecha (FTR)
principios que validan los datos en tiempo de entrada. Por ejemplo, en los formularios de

registro de datos y mas (4).

2.2. HERRAMIENTAS PARA CALIDAD DE DATOS

2.2.1. Caracteristicas de las herramientas para calidad de datos

Los productos de calidad de datos permiten definir y automatizar estandares para asegurar
que los datos dentro de la organizacion son capturados y almacenados de tal manera que
puedan ser compartidos por otras aplicaciones y sistemas en cualquier momento.
Proporcionan mecanismos que permiten auditar el nivel de la calidad de los datos,
identificar problemas, desarrollar procesos que automatizan la resolucion de esos
problemas y, a continuacion, monitorizar si se mantienen los niveles de calidad de la

informacidn requeridos por el negocio (9).

Las herramientas para la calidad de datos son soluciones dedicadas a detectar y corregir
problemas en los datos dentro de un almacén de datos, aquellos datos que afectan a la
precision y la eficiencia de las aplicaciones de andlisis de datos. Una gama de productos
que es independiente de plataformas, en la medida méas grande posible, deben ofrecer las

condiciones Optimas para el anélisis, limpieza y la reduccion de problemas con la maxima



-28 -

flexibilidad a través del apoyo de los fabricantes de ordenadores, sistemas operativos y

aplicaciones que se pueden encontrar cominmente en el mercado (9).

2.2.2.  Ventajas del uso de las herramientas para calidad de datos

El uso de productos de Calidad de Datos trasciende en numerosos beneficios:

e Operaciones Eficientes: Se obtienen menores tasas de error en aplicaciones ERP Y
CRM, péginas de comercio electronico y otros sistemas transaccionales (9).

e Reporting Preciso: Desde los departamentos que se ocupan de la operacién del dia a
dia hasta las areas directivas de planificacion estratégica reciben informes que reflejan
fielmente la realidad del negocio (9).

e Anadlisis Intuitivo: Resultados mejores y mas fiables de las herramientas predictivas,
presupuestarias, de campafias de marketing y de Inteligencia de Negocio (9).

e Mejor Servicio al Cliente: Una visiéon unificada de la informacion de contacto,
incluyendo el historial de compras y preferencias, proporciona a los empleados que
trabajan de cara al cliente la informacion que necesitan para ofrecerles el mejor
servicio para incrementar su satisfaccion (9).

e Aumento de Ingresos: Se pueden identificar nuevas oportunidades de aumentar
ventas y ventas cruzadas, gestionar las cuentas de forma eficaz, entender y anticipar los
patrones de compras del cliente a través de en una vision uniforme del cliente (9).

e Cumplimiento Regulatorio Fiable: Disponer de informes precisos y establecer
procesos de negocio relacionados con la gestion de datos fiables y replicables permite
que se cumplan normativas como Basilea Il, LOPD, Sarbanes Oxley, 1SO, blanqueo de

capitales, etc. de marketing y de Inteligencia de Negocio (9).
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2.2.3. Aplicabilidad de las herramientas para calidad de datos

Las organizaciones aplican productos de calidad de datos en muchos entornos diferentes,
porque los datos cambian de uno a otro rapidamente y a menudo se reutilizan o son
capturados a través de sistemas diferentes. Los procesos de calidad de datos se incluyen

habitualmente en:

e Sistemas CRM: Como fundamento de una vision unificada de los clientes.

e Sistemas ERP: Para eliminar los errores en las transacciones, especialmente antes
de que la informacion se replique en otros sistemas.

e Data Warehouses: Para hacer cumplir los estandares e integrar los datos de las
aplicaciones fuente.

e Comercio Electrénico: Para garantizar que la informacion que entra en los
sistemas empresariales sea exacta y completa desde el principio.

e Arquitecturas Orientadas a los Servicios (SOA): Para ofrecer estandares
reutilizables, basados en reglas, que puedan incorporarse en procesos de negocios
complejos en tiempo real.

e Integracion de Datos: Reduciendo riesgos involucrados en la consolidaciéon de

grandes volumenes de datos y migraciones de un sistema a otro.

Las organizaciones a menudo comienzan abordando el problema de la Calidad de Datos
dentro de un sistema o aplicacion conocido por tener mal los datos 0 como parte de otro

proyecto de sistemas. Los beneficios mas altos se obtienen cuando los mismos procesos de
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calidad de datos se van expandiendo posteriormente a todos los sistemas fuentes que

reciben informacién nueva (9).

2.3. TIPOS DE HERRAMIENTAS PARA CALIDAD DE DATOS
Se ha logrado identificar algunas de las herramientas mas conocidas en el mercado y se lo
ha dividido en dos grupos los cuales son los siguientes:
e Propietarias:
o Ascential Software.
o DataFlux.
o Evoke Software.
o Informatica.
o Trillium Software.
o IBM InfoSphere Quality Stage.
o Sap Data Integrator.
o Oracle Data Integrator
e Open Sourse:
o Talend Data Quality.
o Data Cleaner.
o Infosolve.

o SQL Power.

Todas estas herramientas nos permiten realizar analisis de datos y utilizar una o varias
técnicas de Data Quality, para este caso de estudio seran analizadas las herramientas

propietarias Oracle Data Integrator e Informatica y las herramientas libres DataCleaner y
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SQL Power debido a su facilidad de obtencion y por ser las mas populares dentro de las
herramientas para calidad de datos, estas herramientas seran analizadas en instancias

posteriores (10).

2.3.1. INFORMATICA

Informatica Corporation proporciona software de integracion de datos y servicios que
permiten a las organizaciones obtener una ventaja competitiva en la economia global de la
informacién mediante la potenciacion de los datos oportunos, relevantes y de confianza

para sus principales procesos de negocio (11).

Al permitir a los consumidores de la informacion asumir la responsabilidad de la calidad de
la informacion, Informatica Data Quality permite a las personas que estan en mejor
posicién para entender las necesidades de informacion de calidad de la organizacion.
Permite a los trabajadores del conocimiento implementar perfiles de calidad de los datos, la
limpieza, la estandarizacién, la adecuacién y seguimiento de los procesos en toda la
empresa. Informatica Data Quality permite a los analistas de negocio y la gente de Tl de su

organizacion para implementar estrategias de calidad de datos eficaces y duraderos (11).

2.3.1.1. Informatica Data Quality: Es una suite de aplicaciones y componentes que se
pueden integrar con Informatica PowerCenter para entregar la empresa la capacidad de

resistencia a la calidad de los datos en una amplia gama de escenarios (12).
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Los componentes basicos son:

Data Quality Workbench: Se utiliza para disefiar, probar y desplegar procesos de
calidad de datos, Ilamados planes. Workbench le permite probar y ejecutar planes,
segun sea necesario, lo que permite la investigacion rapida de datos y prueba de
metodologias de calidad de datos. También puede implementar los planes, asi como
los datos asociados y archivos de referencia, a otras maquinas de Calidad de Datos.
Los planes se almacenan en un repositorio de Calidad de Datos.

Workbench proporciona acceso a multiples bases de datos, basado en archivos, y
algoritmicos componentes de calidad de datos que puede utilizar para construir los
planes (12).

Data Quality Server: Se utiliza para habilitar el uso compartido de archivos vy
ejecutar los planes en un entorno de red. El servidor de Datos de Calidad apoya a la
creacion de redes a través de servicios de dominios y se comunica con workbench a
través de TCP / IP. El servidor de calidad de los datos permite a multiples usuarios
colaborar en proyectos de datos, acelerar el desarrollo e implementacion de la
solucion de calidad de datos. (12).

Puede instalar los siguientes componentes, junto con workbench y el servidor.
Integration Plug-In: Este plug-in de Informatica habilita a PowerCenter para
ejecutar los planes de calidad de datos para la normalizacién, la limpieza, y las
operaciones correspondientes. La integracion de plug-in esta incluido en el

Informatica Data Quality al instalar el conjunto de archivos (12).



-33-

e Free Reference Data: Es un diccionarios de texto basico empresarial y términos de
clientes.

e Subscription-Based Reference Data: Bases de datos, procedente de terceros, de
entrega de direcciones postales en un pais o region (12).

e Pre-Built Data Quality Plans: Planes de Calidad de datos construida por
Informatica, para llevar a cabo limpieza, estandarizacion, y las operaciones
correspondientes. Informatica proporciona planes de demostracién. Donde Usted
puede comprar planes pre construidos para el uso comercial (12).

e Association Plug-In: Este plug-in de Informatica permite a PowerCenter identificar
las coincidencias de campos de datos a partir de las transformaciones de integracion
maultiples y asociar estos registros con fines de consolidacion de datos (12).

e Consolidation Plug-In: Este plug-in de Informatica permite a PowerCenter
comparar los registros vinculados enviados como salida de una transformacion de la

Asociacion y crear un solo registro maestro de estos registros (12).

2.3.1.2. Caracteristicas principales de Informatica Data Quality
¢ Negocios enfocados en calidad de datos - Activacion de la empresa a su "propia"
calidad de los datos mediante el establecimiento de objetivos de calidad de datos.
En estas primeras etapas, los analistas de negocio identifican, clasifican y

cuantifican los problemas de calidad de datos, y con ello se apropian (12).
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Todos los tipos de datos maestros - Ampliacion de la calidad de datos a través de
todas las unidades de negocio para abarcar todos los datos de la empresa-cliente,
producto, financieros, materiales, precios, pedidos y datos de los activos (12).
Métricas La calidad de datos e informes - permite la medicién y por lo tanto
gestion efectiva de la calidad de los datos para impulsar el cambio dentro de una
organizacion con dimensiones significativas, tales como la integridad, la
conformidad, consistencia (12).

Implementacion empresarial - Apoyo a todos los requisitos de TI para los
procesos de calidad de datos proactiva, incluyendo la escalabilidad y la reutilizacion
de una infraestructura de alto rendimiento para la integracion de datos de calidad y

de datos (12).

2.3.1.3. Componentes de Infromatica Data Quality

Los componentes operacionales de Informatica Data Quality proporcionan una amplia
gama de analisis de datos y la funcionalidad de mejora que abarcan todos los aspectos de

un proyecto de datos.

Informatica Data Quality organiza sus planes y proyectos de una manera modular. De
manera predeterminada, un nuevo proyecto de calidad de datos en workbench contendré las
subcarpetas de cuatro modulos: creacion de perfiles, la normalizacién, de comparacién, y la

consolidacion (12).

Perfiles de datos permiten realizar un analisis FODA de los datos - la identificacion

de sus fortalezas y debilidades y las oportunidades y amenazas que pueden
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representar para su proyecto y de la empresa. Las herramientas clave de
informacién en la etapa de creacion de perfiles son cuadros de mando, que
presentan informacion estadistica clara y grafica sobre la calidad de sus datos y que
pueden activar los mensajes de alarma cuando los umbrales estadisticos cumplen o
es violada (12).

e [Estandarizacion de datos tanto estandarizar la forma de sus datos como validar y
mejorar los datos mediante la comparacién de los valores en una serie de filtros y
los diccionarios de referencia. Normalizacion de las operaciones pueden ser
elemental "eliminacion de ruido” o multiples reglas de negocio a medida, en todos
los casos, los componentes graficos de calidad de los datos hacen definiciones de
las operaciones necesarias lo suficientemente simples para todos los niveles de
usuarios. (12).

e Coincidencia de datos identifica los registros de datos equivalentes, duplicados, o
afines, dentro de un conjunto de datos (archivos o tablas de bases de datos) o entre
conjuntos de datos. En consecuencia se puede identificar mediante la comparacion
de los datos inexactos con los datos de los diccionarios de referencia. Los planes de
coincidencias se utilizan también para prepararse para la consolidacion de bases de

datos mejoradas (12).

La Calidad de los Datos emplea poderosos algoritmos de comparacion que, como
todas las funciones de Calidad de Datos, operar "bajo cubierta" del software, de
modo que el usuario puede definir y ajustar los procesos de comparacion en forma

rapida y sencilla en el escritorio. Los resultados de comparacion se pueden ponderar
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en el proceso de comparacion de manera que las salidas de datos resultantes pueden
reflejar las prioridades del negocio (12).

e La consolidacion de datos es a menudo el paso final en un ciclo de calidad de los
datos, se permite a la empresa crear, por ejemplo, los nuevos conjuntos de datos que
se utilizaran en unos ambientes comerciales, o para crear el conjunto de datos
maestros para un proyecto de migracion de datos (12).

2.3.1.4. Beneficios

e Incrementa ventas y servicios de clientes utilizando datos de gran calidad

e Mejorar la toma de decisiones con mayor confianza en los datos

e Reducir los riesgos asociados con los informes de cumplimiento

e Mejorar la eficiencia operativa con un proceso de gestion de la calidad de datos en
curso

e Reducir los costos y riesgos del proyecto (12).

2.4. ORACLE DATA INTEGRATOR

La Familia de Productos Oracle para Calidad de Datos Empresariales ayuda a las
organizaciones a alcanzar el maximo valor de sus aplicaciones criticas de negocio mediante
la entrega de datos adecuadas a su propdsito. Estos productos también permiten a los
individuos y los equipos de colaboracion identificar y resolver rapida y facilmente
cualquier problema en los datos subyacentes. Con los productos empresariales Oracle para

calidad de datos, los clientes pueden identificar nuevas oportunidades, mejorar la eficiencia
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operativa, y cumplir de manera mas eficiente con la industria o la regulacion gubernamental

(13).

Répido de instalar y fécil de usar, los productos de Oracle Enterprise Data Quality traer la
capacidad de mejorar la calidad de los datos para todos los interesados en cualquier

iniciativa de gestion de datos. Los productos Oracle Enterprise de calidad de datos son:

e Oracle Enterprise Data Quality Profile and Audit

e Oracle Enterprise Data Quality Parsing and Standardization

e Oracle Enterprise Data Quality Match and Merge

e Oracle Enterprise Data Quality Address Verification Server

e Oracle Enterprise Data Quality Product Data Parsing and Standardization

e Oracle Enterprise Data Quality Product Data Match and Merge

Cada uno de estos productos se describe en las siguientes secciones (13).

2.4.1. Oracle Enterprise Data Quality Profile and Audit.

Oracle Enterprise Data Quality Profile and Audit proporciona una base para la comprension
de los problemas de calidad de datos y una base para la creacion de reglas de calidad de
datos de la gestion correctora y de prevencién. Proporciona la capacidad de entender los
datos, destacando las areas clave de discrepancia de datos, lo que ayuda a analizar el
impacto en el negocio de estos problemas y aprender del andlisis histérico, y definir reglas
de negocio directamente de los datos. Esto evita las ideas preconcebidas de como los
campos de datos que se relacionan entre si y se identifica rapidamente las deficiencias en

los procesos de negocio existentes y las implementaciones de tecnologia (13).
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Oracle Enterprise Data Quality Profile and Audit permite a los equipos de negocio definir
el perfil de grandes volimenes de datos de bases de datos, hojas de calculo y archivos
planos con facilidad. El enfoque Unico de Oracle de perfiles de frases para la comprension
de textos de datos ayuda a identificar la informacion clave oculta en los campos de datos de
texto de formato libre. Proporcionar un area de ensayo que contiene las estadisticas
recogidas, Oracle Enterprise Data Quality Profile and Audit deja la fuente de datos sin
alterar. Los exdmenes sistematizados de auditoria detectan indicadores claves de calidad,
los datos que faltan, los valores incorrectos, los registros duplicados e inconsistencias.
Cuando se utiliza en conjunto con Oracle Enterprise Data Quality Parsing and

Standardization, puede ofrecer comprension sin precedentes de sus datos (13).

Los resultados de estos procesos de creacion de perfiles y la auditoria se presentan en
cuadros de mando ejecutivos féaciles de entender. Utilizando un navegador web, los
trabajadores y los gerentes pueden supervisar y revisar la calidad de datos en curso contra
las métricas definidas. Los cuadros de mando de calidad de datos permiten que los
problemas sean identificados y se traten con rapidez antes de que comiencen a causar un
impacto comercial significativo. Las vistas graficas muestran las tendencias de la calidad de
datos a traves del tiempo, lo que ayuda a su organizacién a proteger su inversion en la

calidad de los datos, dando visibilidad a las personas adecuadas (13).

2.4.2. Oracle Enterprise Data Quality Parsing and Standardization

Oracle Enterprise Data Quality Parsing and Standardization proporcionan una paleta rica de

funciones para transformar y normalizar los datos mediante los datos de referencia de facil
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administracion y configuracion grafica simple. Ademas de las funciones base para valores
numéricos, cadenas y los campos de tipo fecha, se proporcionan funciones para datos
contextuales, como los nombres de direcciones y numeros de teléfono. Los usuarios
también pueden configurar rapidamente, empaquetar, compartir y desplegar nuevas
funciones que encapsulan reglas especificas a sus datos y a la industria sin ningun tipo de

codificacion (13).

Los datos de texto estdn muy rara vez disponibles de una manera completamente limpia y

ordenada. Los problemas méas comunes incluyen:

e Campos construidos, en los que un ID de cliente puede estar formado por un codigo
de ubicacidn, una referencia al cliente, y un cédigo de administrador de cuentas.

e Datos atrapados, como nombres, comentarios, o nimeros de teléfono en los bloques
de direcciones.

e Datos mal estructurados, como direcciones donde los datos pueden fluir de un
campo a otro.

e Campos de notas que almacenan la informacion de la estructura de datos no
admitibles, pero que contienen datos semi-estructurados Utiles que normalmente no

se pueden analizar o extraer (13).

Todos estos problemas se pueden resolver utilizando Oracle Enterprise Data Quality
Parsing and Standardization. Utilizando un enfoque basado en datos para etiquetar o
describir rapidamente los datos, se puede manipular un Gnico registro por que el analisis en

multiples elementos de estructura (y, si es necesario, registros) y normalizar los resultados
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de acuerdo con reglas predefinidas. La tecnologia innovadora de analisis y analisis de
expresion permite Gnicamente encontrar conocimiento oculto dentro de cualquier campo

de texto y crear reglas para estandarizarlos en datos estructurados (13).

Oracle Enterprise Data Quality Parsing and Standardization también se pueden utilizar para
auditar las reglas definidas del negocio y transformar los datos sobre la marcha contra esas
reglas, proporcionando un servidor de seguridad flexible y adaptable de calidad de datos.
Ademas, permite reunir todo el proceso de calidad de datos para ser llamado como un
servicio Web en tiempo real. Los resultados de los procesos de andlisis y estandarizacion se
pueden ver en los cuadros de mando graficos que proporcionan una vision completa, exacta

y accesible del mundo de los negocios (13).

2.4.3. Oracle Enterprise Data Quality Match and Merge

El emparejamiento es un componente clave de muchos de los proyectos de calidad de
datos, y se puede utilizar para apoyar las diferentes actividades, como la de-duplicacion,
consolidacién, integracion de datos de clientes (CDI) y la gestién de datos maestros
(MDM). Oracle Enterprise Data Quality Match and Merge proporciona capacidades de
emparejamiento de gran alcance que le permiten identificar los registros coincidentes vy,
opcionalmente, enlazar o combinar registros coincidentes en base a reglas de supervivencia.
La flexible e intuitiva configuracion permite ajustar las reglas para adaptarse a la tarea y
apoyar en un enfoque iterativo. Una capacidad independiente y de s6lo una simple revision
significa que puede exponer a los resultados de los emparejamientos para su revision, sin

acceder a la configuracion de reglas subyacente. Utilizada en conjunto con los otros
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productos miembros de la familia, Oracle Enterprise Data Quality Match and Merge se
convierte en una solucién muy potente y flexible que se puede adaptar para producir

resultados impresionantes en diferentes proyectos (13).

Oracle Enterprise Data Quality partido y combinar también incluye un conector que le
permite acceder facilmente a los datos de Siebel CRM de Oracle. Las funciones de
auditoria le permiten ejecutar las reglas de calidad de datos y de control de flujo dentro de
sus procesos de calidad de datos. La funcionalidad cuadros de mando presenta los
resultados de los procesos de auditoria en formato gréafico, mientras que la funcionalidad
servicio Web en tiempo real permite a todo el proceso de calidad de datos agruparse para

ser Ilamado como un servicio en tiempo real (13).

2.4.4. Oracle Enterprise Data Quality Address Verification Server

Muchos de los problemas de calidad de datos incluyen nombres y direcciones. Una cosa
para certificar una direccién es validar el formato, pero otra muy distinta es comprobar que
en realidad existe y es una direccién real, donde se puede entregar. Oracle Enterprise Data
Quality Address Verification Server llena este vacio y utiliza la informacién de referencia
de diversas autoridades postales de todo el mundo para verificar que las direcciones son
"reales". Ademas, para las direcciones verificadas, también puede devolver un geo-codigo
para aplicaciones de mapeo. El sistema puede analizar, estandarizar, transcribir y procesar
las direcciones de mas de 240 paises - basicamente todos los territorios poblados del
planeta y puede manejar en forma estructurada o no estructurada, y en cualquier juego de

caracteres (13).
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2.4.5. Oracle Enterprise Data Quality Product Data Parsing and Standardization

En el mundo o en calidad de datos, los datos del producto proporcionan algunos retos
especificos. Las normas que rigen los datos del producto son especificas de la categoria del
producto que se describe. Por ejemplo, las normas de calidad de datos para resistencias son
diferentes de condensadores, que también son diferentes de interruptores, sujetadores, y
cualquier otra categoria de productos. Cada categoria de producto tendra un vocabulario
diferente, términos, abreviaturas, los valores vélidos y estandarizaciones. Ademas, la
informacion del producto se comunica normalmente a través de campos de descripcion no
estandares que deben ser reconocidos y analizados. Agravando este problema, la mayoria
de los escenarios de calidad de datos que involucran datos de productos no cubren s6lo una

categoria, sino cientos o miles de categorias de productos (13).

Para hacer frente a este nivel de Oracle Enterprise Data Quality Product Data Parsing and
Standardization utiliza el reconocimiento semantico para reconocer rapidamente la
categoria de producto y aplicar las normas adecuadas en funcion del contexto. En funcion
del contexto, también puede hacer inferencias sobre el significado de una palabra o frase en
particular y "aprender" las nuevas normas y el contexto a medida que avanza. Una vez
reconocido correctamente la informacion del producto, este puede ser transformado y
estandarizado incluida la clasificacion (es), atributos, y las descripciones que se pueden

generar en cualquier idioma para el consumo en los sistemas posteriores (13).
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2.4.6. Oracle Enterprise Data Quality Product Data Match and Merge

Los datos del producto también presentan retos especificos para emparejar y fusionar los
registros de productos. Oracle Enterprise Data Quality Product Data Parsing and
Standardization se utiliza normalmente para crear un registro de productos estandarizados,
mientras que Oracle Enterprise Data Quality Product Data Match and Merge es capaz de
identificar los registros exactos, similares y afines, opcionalmente, los combina en base a

reglas de supervivencia definidas (13).

Oracle Enterprise Data Quality Product Data Match and Merge puede funcionar en
cualquier idioma e incluye un conector para Oracle Data Product Data Hub, permitiendo
limpiar, estandarizar, de-duplicar la informacion de un producto para ser cargado en el

concentrador MDM (13).

2.5. DATA CLEANER

2.5.1. Datos de Perfiles

Perfiles de datos es el proceso de analizar y explorar sus datos, para tener un mejor
conocimiento y entender si existen inconsistencias o entradas de otro modo problematicos

en sus datos (4).

DataCleaner proporciona un rico conjunto de caracteristicas de perfiles de datos,
incluyendo la busqueda de patrones, que muestra la distribucion y frecuencia de los valores,
el recuento y factores de ponderacion, la investigacion de juegos de caracteres, y trazar

lineas de tiempo de las entradas de datos periddicos. Ademas hay una gran cantidad de



-44 -

parametros "normales” que le dan la base para juzgar si los datos estan en una forma

utilizable y dénde cuidado (4).

2.5.2. Limpieza de Datos

DataCleaner, como su nombre sugiere, se puede utilizar como una plataforma para la
limpieza de los datos. A través de un amplio conjunto de transformadores y analizadores,

he aqui algunos ejemplos de lo que puede hacer:

e Estandarizar los valores utilizando sindbnimos.
e Conformar fechas a un formato de fecha Unica.
e Analizar, extraer y normalizar la informacion, por ejemplo el uso de expresiones

regulares o scripts (4).

Ademas DataCleaner se integra con EasyDataQuality, que ofrece a la carta funciones de
calidad de datos como un servicio. A través de EasyDataQuality puede realizar la limpieza

avanzada y operaciones de enriquecimiento como:

e Direccion de validacion y depuracion.
e Validacion de numeros telefonicos y la categorizacion tipo de linea.

e Validacion y correccion de direcciones de Email (4).

2.5.3. Easy DQ y DataCleaner

Obtenga informacién inmediata en la calidad de sus datos. DataCleaner le permite generar

rapidamente perfiles Utiles y métricas sobre sus datos. Ahora puedes disfrutar de limpieza
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EasyDQ en tiempo real y funciones de correspondencia, totalmente integrado en su

herramienta favorita de codigo abierto de calidad de datos (4).

e Répido y Flexible: DataCleaner maneja millones de discos, fuentes multiples y una
multitud de datos de perfiles de indicadores.
e Potente y probada: Miles de descargas, una gran comunidad de usuarios y probado
en varias empresas internacionales.
e Facil de usar: Comienza en cuestién de minutos. Fomenta y amplia su analisis de
forma interactiva.
e Limpieza y Coincidencia por EasyDQ: Permite a DataCleaner ser cliente de
pleno derecho de herramientas de calidad de datos.
2.5.4. Apoyo a otras Herramientas
e Perfiles pasos ETL utilizando DataCleaner
Cuando se trabaja con ETL’s que a menudo se encuentra preguntando qué tipos de valores
puede esperar de una transformacion particular. Con el paquete de calidad de los datos de
Pentaho, ofrecemos una integracion Unica de perfiles y ETL: Simplemente haga clic en
cualquier fase de su transformacion, seleccione "Perfil", y se iniciara DataCleaner con los
datos disponibles para el perfil (4).
e Ejecutar trabajo DataCleaner
Otra gran caracteristica en el paquete de calidad de datos Pentaho es que ahora puede
incrustar y ejecutar trabajos DataCleaner con la integracion de datos Pentaho. Esto hace que

sea mucho mas facil de manejar ejecuciones programadas, control de calidad de datos e
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incrustar multiples trabajos DataCleaner. Mezclar y combinar DQ DataCleaner de puestos
de trabajo con las transformaciones y que se tiene lo mejor de ambos mundos (4).

e Integracion EasyDQ

Ademas, el paquete de calidad de datos para Pentaho contiene las funciones de limpieza
EasyDQ como pasos ETL, de forma similar a lo que sabe de sus contrapartes DataCleaner.
De-duplicacion y la fusion a traves de DataCleaner Ademas de incrustar DataCleaner para
el perfil de pasos, también se puede poner en marcha DataCleaner al navegar por bases de
datos en la integracion de datos Pentaho. Esto creard una conexién de base de datos que sea
adecuada para mas profundidad en las interacciones con la base de datos. Por ejemplo, se

puede usar para encontrar duplicados en el origen o las bases de datos de destino (4).

26. SQL POWER

Fundada en 1988, SQL Power Group es un lider en Business Intelligence y la firma de
migracion de datos de software. Nuestro modelado de datos probados, limpieza de datos y
herramientas de Bl de informes han ayudado a ofrecer soluciones de Business Intelligence
y CRM de la més alta calidad a los clientes orientados al valor. SQL Power nos ha
consolidado como el primer ministro de Business Intelligence y Data Migration proveedor

de soluciones en Canada y alrededor del mundo (14).
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2.6.1. Ventaja de SQL Power

A diferencia de otros desarrolladores de software de Bl, SQL Power se especializa en
brindarle las herramientas de productividad que so6lo trabajan. Nuestras herramientas son
faciles de instalar, facil de aprender y facil de usar porque los disefiamos desde cero para
trabajar de forma intuitiva. Trabajando mano a mano con los consultores y usuarios finales
en todo el proceso de desarrollo, ofrecemos herramientas para satisfacer las necesidades de
todas las facetas de su entorno Bl desde el disefio de modelo de datos para limpieza de

datos para informes de analisis (14).

2.6.2. SQL Power DQguru

El SQL Power DQguru ayuda a limpiar los datos, validar y corregir las direcciones,
identificar y eliminar los duplicados y crear referencias cruzadas entre tablas de origen y de
destino. Esto proporciona a los usuarios de negocio con datos completos y precisos, y una
sola vision de 360 grados de todas las entidades empresariales, como cliente, producto,

representativas, unidad de empleado, proveedor o negocio (15).

e Limpieza de DQguru: Ideal para la limpieza de cualquier almacén de datos o base de
datos CRM, SQL Power DQguru permite limpiar practicamente cualquier base de datos
mediante una interfaz intuitiva, verificacion de correspondencia lo que es mas facil que
nunca para ofrecer a los usuarios una vision completa y exacta de 360 grados de los
datos de sus negocios (15).

e Interfaz de DQguru: Desde la limpieza de datos puede ser inherentemente complejo,

hemos desarrollado DQguru SQL Power para que el proceso sea lo mas intuitivo
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posible el uso de interfaces innovadoras e integrales para la definicion de medidas de
transformacion de datos y validacion de correspondencia visual (15).

DQguru hace correccion de direccidn: Utilizando una funcién de consulta Google
Geocode, SQL Power DQguru le permite validar y corregir automéaticamente los datos
de direcciodn para su uso con aplicaciones de Google Maps (15).

DQguru trabaja con cualquier base de datos: SQL Power DQguru se puede utilizar
en practicamente cualquier plataforma de base de datos. Asi que si los datos de su
cliente, producto o negocio residen en Oracle, MySQL, PostgreSQL o cualquier otra
plataforma, DQguru puede limpiar y eliminar duplicados de sus dimensiones esenciales
(15).

DQguru se ejecuta en todas las plataformas: SQL Power DQguru esta basado en
Java y funciona en cualquier entorno que soporte JRE 5.0 o mejor por lo que si se esta
utilizando PC, Mac, Unix, otra cosa o todo lo anterior, SQL Power DQguru
simplemente funciona (15).

DQguru Community Edition es libre de implementar: Construido como una
herramienta de limpieza de datos mejor, y creemos que cuando lo intente, usted estara
de acuerdo. Es por eso que ofrecen descargas gratuitas de la herramienta SQL Edition

DQguru en la comunidad (15).
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Caracteristicas
Interfaz grafica de usuario intuitiva permite una rapida adopcion y utilizacion por
los analistas de datos.
Interfaz intuitiva "transformar" este proceso le permite crear y desplegar
rapidamente los flujos de trabajo de conversion de datos.
Los usuarios pueden definir sus propios criterios de coincidencia de datos.
Duplicar la verificacion a través de la innovadora interfaz SQL Power.
Combinar duplicados y los datos relacionados.
Puede ser utilizado para los datos iniciales o periodicos de limpieza.
Genera tablas de referencias cruzadas para vincular los identificadores de origen del
sistema de identificadores de la base de datos de destino.
Amplio soporte para la transformacion y funciones coincidentes:
Concatenacion
Doble Metaphone, Metaphone, refinados codificacion Soundex, Soundex fonéticos.
Alphabet conversion de mayusculas.
Cadena de sustitucion.
Subcadena y substring por palabra.
Palabra de sustitucién a través de la traduccién de las palabras o grupos de palabras.
Combinar reglas para fusiones columna de la tabla, tabla y afines.
Distintos niveles de transformacion de datos también son compatibles para ayudar a

controlar el desarrollo y ejecucion de los procesos de limpieza de datos:
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e EIl motor de coincidencias identifica duplicados, almacenando los resultados en una
tabla de destino, sin modificar los datos de origen.

e EIl motor de fusion elimina los registros duplicados de los datos de origen de
acuerdo con las reglas que se han definido.

e EIl motor de limpieza sustituye a los registros de los datos de origen de datos

reformateados segun sus reglas.

Amplio soporte para varias bases de datos para los datos de origen y destino.

Si usted esta construyendo un almacén de datos, Data Mart o CRM, el Poder SQL
DQguru da un largo camino para asegurar la integridad de los datos de su entorno de

apoyo a las decisiones o base de datos CRM (16).

2.7. METODOLOGIAS

Las metodologias que se detallaran a continuacion son: INFORMATICA, ADASTRA,

DATACTICS, SII-ESPOCH.

2.7.1. INFORMATICA

La calidad de datos se gestiona mejor como parte de una arquitectura de integracion de
datos empresariales y, como resultado, el control y la gestion de la calidad de datos se
complementa con el ciclo de vida de acceso, integracion, transformacion y entrega de los

datos.
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Como parte del programa de calidad de datos, las organizaciones necesitan establecer o

restablecer procesos de calidad de datos como se muestra a continuacion (17).

Desarrollador

Figura Il. 1. Fases Informatica.

Fuente: Propuesta Metodolégica SII-ESPOCH

e Perfilado de Datos: Es un elemento clave en la planificacion de las iniciativas de
calidad de datos, ya que permite determinar el contenido, la estructura y la calidad
de estructuras de datos muy complejas, asi como descubrir incoherencias ocultas e
incompatibilidades entre las fuentes de datos y las aplicaciones de destino (17).

e Establecer métricas y definir los objetivos: Ayuda a los equipos de IT y a las
empresas a medir los resultados obtenidos gracias a los esfuerzos realizados para
garantizar la calidad de datos como parte de la iniciativa de Bl (17).

e Disefio e implementacion de reglas de calidad de datos: Ayudan a definir y

medir los objetivos y los criterios de la calidad de datos (17).
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e Integracion de reglas y actividades de calidad de datos: Creacion de perfiles,
limpieza/correspondencia, solucién automatizada y gestion con los procesos de
integracion de datos es fundamental para mejorar la precision y el valor de los
activos de datos (17).

e Revision de excepciones y la mejora de las reglas: Se realizan de forma mas
eficaz como un esfuerzo conjunto que implica a miembros del equipo principal y a
interesados de Bl. En muchos casos, éstos ultimos tienen un control limitado sobre
los procesos empresariales y los sistemas operativos y esto hace que los datos sean
de mala calidad (17).

Por este motivo, es importante que los principales interesados y los ejecutivos de
una organizacion participen en la documentacion de los problemas de calidad de
datos y en la ejecucion de un programa de calidad de datos formal (17).

e Control proactivo de calidad de datos: Este control en cuadros de mando y
notificaciones en tiempo real también se esta convirtiendo en una de las mejores
practicas estandar. Los propios interesados de Bl que participan activamente en el
proceso de calidad de datos, pueden contar con las herramientas necesarias para
ejercer esta tarea, ya que son los que mejor conocen cual es el nivel de calidad que

deben tener los datos (17).

2.7.2. ADASTRA

La calidad de datos no es un problema de TI, es un problema de toda la empresa y un

activo fundamental que depende en gran medida en los procesos de negocio. También esta
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claro que la calidad de datos no es una simple tarea de una sola vez, es un complejo
proceso iterativo y ciclico que emplea personal, herramientas y conocimiento. Usando este
enfoque permite la identificacion de problemas de calidad de datos en sus fuentes y

conduce a eliminar las causas de los problemas en lugar de sus consecuencias (17).

Segun la empresa ADASTRA hay cuatro fases basicas en la gestion del ciclo de calidad de

los datos:

- dind Daa U
M\;m-‘ s Mcrm”ﬁ g
Deviance ’
ongong | deniicaion g 0 [ Wewsaiz

monforing undersandng ) jog o

K| definition cAUSES

idertfcation
Groupng
{housenolding)
Dedupication/
Identificaton

Figura Il. 2. Fases y Etapas ADASTRA
Fuente: Propuesta Metodolégica SII-ESPOCH

e Comprension de datos: Es un conjunto de actividades entre ellas se encuentran los
procesos de perfilado de datos, metadatos e identificacion de posibles causas (17).

e Limpieza de datos: Es el proceso mediante el que la calidad de datos se ha
mejorado y los problemas de datos junto con sus causas se resuelven y los procesos
relativos son corregidos o mejoran (17).

e Mejora de los datos: Este proceso le permite agregar valor a los datos existentes

(mediante la adicion de la informacion disponible de otros-fuentes de datos externas
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como la codificacion geogréfica, la direccion detallada y-o informacion sobre
productos, etc.) (17).

e Monitoreo de los datos y elaboracidon de informes: Comprueba constantemente
los datos y se identifican problemas nuevos datos o pérdida de calidad proporciona
a los equipos de aplicacion y los clientes de datos con la informacion sobre el éxito

de las mejoras anteriores actividades (17).

2.7.3. DATACTICS

Este proceso de gestion de calidad de datos combina la experiencia de los analistas de
datos y proporciona tecnologia de generacion de excelencia en calidad de datos en cada

proyecto (17).

Ha sido desarrollada a partir de experiencias en situaciones de la vida real de calidad de

datos, proporcionando un marco coherente (17).

Segin DATACTICS el proceso de gestion de calidad de datos esta compuesto de las

siguientes fases:

i 2.Re- . L. .
[ 1.Analisis ][ Engineering [ 3.Matching ] 4.Integracion ][ 5.Reporting ][G.Mamagement]

Figura Il. 3. Fases de DATACTICS
Fuente: Propuesta Metodoldgica SII-ESPOCH
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Analisis: El paso inicial de cualquier estrategia de gestion de datos integral de calidad
tiene que ser el descubrimiento de lo que exactamente contiene los datos que es
importante y que no (17).

Re-Engineering: Una vez determinado el contenido de los datos, la fase de re-
ingenieria permite corregir errores, transformar los datos a las normas requeridas;
mejorar los datos con informacion adicional y si es necesario, extraer elementos clave
y de valor de la misma (17).

Matching: Tener datos reestructurados a un formato y nivel adecuado se puede llevar
acabo en su nivel mas eficaz (17).

Integracion: La calidad de los datos no puede ser visto como un proceso aislado, por
lo que la capacidad de integrar una metodologia de gestion de calidad de los datos en
los procesos empresariales existentes es fundamental (17).

Reporting: Después de que las fases anteriores se han terminado, una gran cantidad de
conocimientos e informacion sobre los datos han sido recogidos. La posibilidad de
revision, auditoria y compartir esta informacion es vital para una verdadera cultura de
calidad de datos va a crecer y mejorar iterativamente en toda la organizacion (17).
Management: La gestion de todos los procesos anteriores dentro de un Gnico y simple
ambiente proporciona un gran beneficio. Facilita el aumento de la productividad
mediante la racionalizacion del flujo de trabajo y también proporciona una capa
totalmente transparente desde el que profesionales de la calidad de los datos puede tanto

monitorear y ejecutar los procesos de calidad de datos (17).
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2.7.4.SI1-ESPOCH

e Fase 1. Estudio Y Preparacion: Esta fase es de vital importancia ya que es donde las
metas del estrategias deben unir todas las acciones y decisiones una gestion siempre
debe comenzar con la pregunta ¢Por qué es importante para empresa/organizacion?".
Todo lo hecho con la informacion debe apoyar objetivos, y este paso asegura que se

esta trabajando en situaciones de importancia para negocio (17).

Fase 1 Estudio y Preparacién

Etapa 1.1 Planificar

Etapa 1.2 Identificar el
Negocio

Figura Il. 4. Etapas de la Fase 1.
Fuente: Propuesta Metodolégica SII-ESPOCH

o Etapa 1.1 Planificar: Iniciar el proyecto para hacer frente a los problemas
elegidos ya sea como un equipo o individual (dependiendo del tamafio del
negocio) esta etapa es fundamental ya que mas de un proyecto fracasa debido a
la incomprension entre los implicados (gerencia, miembros del equipo,
empresas, Tl, etc.) (17).

Para evitar tener problemas a lo largo del proyecto se debe evitar la falta de
claridad en cuanto a lo que se llevara a cabo. Una planificacion efectiva es

esencial para el éxito y ejecucion de cualquier proyecto de gestion.
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Tomar suficiente tiempo de planificacion asegura estar observando los
problemas o las oportunidades en los que vale la pena invertir una buena gestién
1.

o Etapa 1.2 Identificar el Negocio: Esta etapa se centra en la compresion de los
objetivos del negocio y los requisitos desde una perspectiva del mismo, a
continuacion, se convierte este conocimiento en una definicion de una solucion
y un plan preliminar para lograr los objetivos de calidad de datos del negocio.

En esta etapa se describe todo lo que se conoce sobre el negocio su mision,

vision, objetivos etc. (17).

e FASE 2. ANALISIS DE LA INFORMACION.

Analizar la informacion del negocio proporciona una base de entendimiento que se utiliza
en todo el proyecto asegurando que se estan evaluando los datos de relevancia asociados a

los problemas de negocios.

Proporciona una comprension de los requisitos y especificaciones contra el que la calidad

de datos se compara.

Permite obtener un contexto para entender los resultados de las evaluaciones de datos y
ayuda al andlisis de las causas origen. Cuanto mas se entienda el contexto y entorno que

afectan a los datos, mejor se entiende lo que se va a evaluar de los datos (17).

Ademas esta fase proporciona una comprension de los procesos, personas, Yy tecnologia que

afecta la calidad de los datos.
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Fase 2 Analisisde la

Informacién

— de captura de
datos

Etapa 2.2 Datos
disponibles.

Etapa 2.3
— Especificacion de
datos

Figura Il. 5. Etapas de la Fase 2
Fuente: Propuesta Metodoldgica SII-ESPOCH

o Etapa 2.1 Plan de captura de datos: La captura de los datos se refiere a cualquier
extraccion de ellos o acceder a ellos de alguna manera (por ejemplo, a través de una

conexion directa a una base de datos) (17).
Desarrollar el plan de captura de datos incluye:
- Datos, método de acceso y las herramientas.

- El formato de salida (por ejemplo, extraer a un archivo plano, copiar tablas de un

servidor de pruebas.).

o Etapa 2.2 Datos disponibles: Esta etapa nos permite conocer el proceso de

manipulacion de datos que tiene el negocio y las personas que son responsables de los

mismos (17).
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o Etapa 2.3 Especificacion de datos: La especificacion de los datos mide la existencia y
documentacion de estandares de datos, modelos de datos, metadatos, datos de

referencias (17).

e FASE 3. Evaluacion y Andlisis Inicial de la Calidad De Datos

Se han introducido a la calidad de datos dimensiones, aspectos o caracteristicas de la
informacion y una forma de clasificar la calidad de la informacion y necesidades de datos.
Las dimensiones se utilizan para definir, medir, y gestionar la calidad de los datos y de la
informacion el beneficio mas gratificante de la evaluacion cualitativa de los datos se
concreta en la evidencia de los problemas que subyacen en el negocio, problemas
identificados en la primera fase. Los resultados de la evaluacién también proporcionan
informacion de referencia necesaria para investigar las causas de origen, corregir errores de

datos, y evitar los errores de datos en el futuro (17).

Fase 3 Evaluacion y Anilisis
inicial de los datos

Efapa 3.1
— Obtencién de
requenmientos

Etapa 3.2 Medicion
de datos

Etapa3.3 Analisis ]
— calidad de datos

micial

Politicas intemas de
calidad

Figura Il. 6. Etapas de la Fase 3
Fuente: Propuesta Metodolégica SII-ESPOCH
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o Etapa 3.1 Obtencién de Requerimientos: Antes de realizar la medicion de datos del
negocio es necesario contar con los requerimientos claros y definidos para que en la
medicion centrarse en los requerimientos planteados (17).

o Etapa 3.2 Medicion de datos: El proceso de perfilado de datos examina los datos
existentes en el negocio y recopila informacion sobre los mismos (17).

o Etapa 3.3 Analisis de la calidad de datos Inicial: Una evaluacion inicial es el primer
conjunto de prueba realizadas a los que las evaluaciones posteriores se pueden

comparar (17).

FASE 4. LIMPIEZA DE DATOS

Después de tener una vision clara de la calidad actual de los datos podemos empezar ya con
la limpieza de datos. La correccién en la informacion y en el proceso de mejora de la

calidad de datos (17).

Fase 4 Limpieza de datos

I_ Etapa 4.1 Ejecucién de
limpieza

Figura Il. 7. Etapas de la Fase 4
Fuente: Propuesta Metodoldgica SII-ESPOCH
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o Etapa 4.1 Ejecutar Limpieza: El proceso de ejecucion de limpieza de datos
permite obtener finalmente datos Utiles y actualizados lo que permitira entender

mejor el entorno de negocio, permitiendo maximizar los beneficios (17).

e FASE 5. EVALUACION Y ANALISIS FINAL DE LA CALIDAD DE DATOS

La evaluacion de la calidad de datos final proporciona informacion vital para indicar el

estado final de calidad en los datos analizados y corregidos (17).

Fase 5 Evaluacion y Anilisis
final de la calidad de datos

Etapa 5.1 Evaluacion
Fmal de los datos

Etapa 5.2 Analisis de la
evaluaci6n final

Figura Il. 8. Etapas de la fase 5
Fuente: Propuesta Metodoldgica SII-ESPOCH

o Etapa 5.1 Evaluacion Final de los datos: Al haber desarrollado una limpieza
de los datos, esta etapa permite realizar un andlisis de los mismos, lo que servira
para determinar los beneficios para el negocio y saber si se cumplieron con las
necesidades del mismo (17).

o Etapa 5.2Anélisis de la evaluacion final: Esta etapa define el estado final en

los cuales se entregan los datos después de todos los procesos realizados
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determinando con esto como se aporta con el negocio y cual es el beneficio

obtenido (17).

e FASE 6. MEJORAMIENTO Y PREVENCION.

La correccidn de errores en los datos es un importante avance en el proceso de mejora de la
calidad de informacién y los datos. Sin embargo, para la mejora continua es importante no

solo corregir los datos actuales sino también prevenir los futuros (17).

Este es un punto critico en la gestion de calidad de datos en el que la comunicacion es clave
para asegurar que las recomendaciones finales se apliquen y para prevenir cometer futuros

errores (17).

Fase 6. Mejoramiento y
prevencion

| Etapa 6.1 Analizar ]

causas de origen

|| Etapa 6.2 Disediar plan
de mejoramiento

Figura Il. 9. Etapas de la Fase 6
Fuente: Propuesta Metodoldgica SII-ESPOCH

o Etapa 6.1 Analizar causas de origen: Todos los problemas que surgen a partir
de calidad de datos requieren diferentes niveles de tiempo, dinero, y recursos

humanos. Hay una tendencia a saltar a una solucion que parece ser mas
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conveniente para hacer frente con rapidez a una situacion es el analisis de las
causas de origen el cual ve en todo lo posible las causas de un problema, asunto
0 condicion para determinar su causa real. A menudo tiempo y esfuerzo se
gastan en el tratamiento de los sintomas de un problema sin la determinacién de
sus causas reales, y evitar que el problema vuelva a ocurrir, es por esta razon
que esta etapa tiene este objetivo (17).

o Etapa 6.2 Disefiar plan de mejoramiento: Esta etapa se enfoca en poner en
practica soluciones adecuadas que aborden las causas fundamentales de los

problemas de calidad de los datos (17).

X . Situacién futura
Situacion

Actual Deseada:
* Causas de origen de los

Causas ds de 1a -
ausas de origen ce ‘a problemas de calidad de

mala calidad de datos

Figura Il. 10. Plan de Mejoramiento.

Fuente: Propuesta Metodoldgica SII-ESPOCH

e FASE 7. SEGUIMIENTO Y CONTROL.

Realizar un seguimiento y control es fundamental para la utilizacion eficaz de los datos.

Esto permite comprobar constantemente la calidad de los datos y se identifican problemas

nuevos o pérdidas (17).
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Etapa 7.1 Planificar
procesos de
seguimiento y
control

Figura Il. 11. Etapas de la Fase 7.
Fuente: Propuesta Metodoldgica SII-ESPOCH

o Etapa 7.1 Disefiar plan de seguimiento y control: En esta etapa se debe

implementar controles constantes de calidad (17).

2.8. DIMENSIONES DE LA CALIDAD DE DATOS

El concepto de una dimensidn evoca pensamientos de medicion, y eso es exactamente lo
que se quiere decir cuando se utiliza el término en el contexto de la calidad de los datos.
Una dimension de la calidad de datos describe un contexto y un marco de referencia para la

medicion junto con las unidades de medida que sugerimos (18).

Las dimensiones aqui propuestas se basan en los principios fundamentales de calidad de
datos. Diferentes dimensiones estdn destinadas a representar diferentes aspectos medibles
de la calidad de los datos y se utilizan en la caracterizacion de relevancia a través de un
conjunto de dominios de aplicacion para vigilar contra el estandar de organizacion
especificado de calidad de los datos. Una vez que se establece un método para la medicion
de una dimensidn, el analista puede utilizar las mediciones para evaluar el rendimiento de

calidad de datos en los diferentes niveles de la jerarquia operacional (18).
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Las mediciones recogidas pueden rellenar un tablero que indica la linea de negocio en
general y después del rendimiento empresarial enrollado, con respecto a las expectativas de
los usuarios de negocios. Esto le da a cada grupo dentro de la organizacion la libertad de

introducir sus propias dimensiones con caracteristicas personalizadas (18).

Aunque es posible describir un conjunto diverso de las mediciones, el valor de uso de las
métricas es ser capaz de sopesar los aspectos mas criticos de un proceso que necesita ser
medido contra aquellos aspectos que son susceptibles de ser medidos. En otras palabras, es
bueno para definir las métricas basadas en mediciones cuantificables, pero no dejes que eso
te desanime a las evaluaciones cualitativas. Pero recuerde que cuando las mediciones son
subjetivas, existe el riesgo de que puedan ser mal interpretadas, por lo que esos tipos de

métricas deben utilizarse con moderacién (18).

2.8.1. Categorizacion de las Dimensiones

Dimensiones de la calidad de los datos pueden ser l6gicamente clasificadas y ordenadas en
una jerarquia para facilitar la gobernanza, la implementacion de la tecnologia, la definicion
de los procesos operativos, cumplimiento y presentacion de informes. Reglas asociadas a
diferentes dimensiones se pueden aplicar a diferentes aspectos de los datos de la
organizacion. Al nivel méas simple, hay dimensiones que son intrinsecos a los valores que
componen un conjunto de datos. Reglas mas complejas son el resultado de relaciones
esperadas que se producen a nivel de registro, a continuacion, en el conjunto de datos,

seguido por el nivel de aplicacién. Desde un punto de vista diferente, hay otros tipos de
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reglas que se pueden utilizar para gobernar el cumplimiento con la politica de informacion

de negocios (18).

Las dimensiones que se describen en este capitulo abarcan los aspectos intrinsecos de la
calidad de los datos que son de aplicacion general dentro de una empresa. En la Figura I1.
13 se destacan los diferentes niveles en los que se pueden especificar las dimensiones de
calidad de datos y normas de calidad de datos. La imagen muestra los niveles de una
jerarquia para indicar la dependencia de cada nivel en el manejo de informacion de calidad

asociada a los niveles inferiores (18).

Fewer rules,
Complex metrics

A
Vo N
AR
AT
o —"

More rules,
simple measurements

Figura Il. 12. Jerarquia de las dimensiones de calidad de datos.

Fuente: http://common.books24x7.com/toc.aspx?bookid=40139.

Aunque la literatura de calidad de datos propone diferentes tipos de dimensiones el
practicante se limita pragmaticamente a las dimensiones que se miden factible y
razonablemente socializados en toda la empresa. Sélo nos centraremos en los detalles de las
dimensiones de calidad de datos en los niveles fisicos y operacionales, y las dimensiones

discretamente cuantificables se presentan (18).


javascript:PopImage('IMG_22','http://images.books24x7.com/bookimages/id_40139/fig8-1_0.jpg','742','384')
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2.8.1.1.Dimensiones intrinsecas

Podemos considerar las medidas asociadas a los datos de los propios valores fuera de
cualquier forma de asociacion con un elemento de datos o un registro como " intrinseca".
Las dimensiones intrinsecas se refieren a los datos de los valores propios de un conjunto de
datos especificos o el contexto del modelo. Por ejemplo, especificar un rango valido de
temperaturas (por ejemplo, -50 a 110 grados Fahrenheit) es intrinseco al valor, no importa
donde se utiliza. Como otro ejemplo, insistiendo en que todos los valores de datos que
representan los nimeros de teléfono se ajustan a las normas definidas en el formato de Plan
de Numeracion de América del Norte define una regla de calidad de los datos asociados a la

sintaxis del valor (18).

2.8.1.2.Dimensiones contextuales

Las medidas que se centran en la consistencia o validez de un elemento de datos en relacion
con otros elementos de datos o de un registro a otro registro pueden ser referidas como
“contextuales", ya que dependen del contexto. Dimensiones contextuales dependen de
diversas politicas de negocio que se implementan como reglas de negocio dentro de los
sistemas y procesos. Sin embargo, a pesar de las politicas de informacién (tales como las
relativas a la seguridad o la privacidad) son una de las principales fuentes de las
afirmaciones de calidad de datos. Sin embargo, algunas de las dimensiones de calidad de
datos tienen implicaciones de gobernabilidad. Como un ejemplo, un requisito para la
asignacion de identificadores que hacen referencia de forma Unica una entidad individual es
una politica de informacion; esto se traduce a las normas de calidad de datos respecto a la

identificacion Unica, el anonimato identificador, no identificable, y asi sucesivamente (18).
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2.8.1.3. Dimensiones cualitativas

Una tercera categoria incluye las dimensiones que podrian ser considerados "cualitativa", y
estos pueden reflejar la sintesis de las medidas asociadas con las dimensiones intrinsecas y
contextuales. En Gltima instancia, se trata de la combinacién de las medidas asociadas a la
conformidad con el mé&ximo nivel de calidad de los datos segun lo previsto por la

especificacion de las politicas de informacion (18).

2.8.1.4. Clasificacién de Dimensiones

Las clasificaciones de las dimensiones practicas de calidad de datos son los siguientes:

o Precisién

o Linaje

o Consistencia estructural
o Coherencia semantica
o Completitud

o Consistencia

o Oportunidad

o Sensatez

o ldentificabilidad
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Las relaciones entre las dimensiones se muestran en la Figura 1. 13.

[ Dimensions of Data Quality ]

| Intrinsic | Contextual I—

H compratoness |

T e |

= e

Structure --] Timeliness I

Reasonal bleness

Identifiability

Figura I1. 13. Relacion entre dimensiones.

Fuente: Propuesta Metodoldgica SII-ESPOCH

2.8.1.5. Dimensiones practicas de la calidad de los datos.

La consideracion principal de aislar dimensiones criticas de la calidad de datos es
proporcionar indicadores universales para evaluar el nivel de calidad de los datos en
diferentes contextos operacionales o analiticos. Con este enfoque, los administradores de

datos pueden trabajar con los gerentes de linea de negocio a:

Definir reglas de calidad de datos que representan las expectativas de validez.

Determinar los umbrales minimos de aceptabilidad (18).

2.8.1.6. Medir los umbrales de aceptabilidad.

En otras palabras, las afirmaciones que corresponden a estos umbrales se pueden
transformar en reglas que se utilizan para el sequimiento del grado en que mide los niveles
de calidad se encuentran definidos y consensuados con las expectativas de negocio. A su

vez, las métricas que corresponden a esas medidas de conformidad proporcionan
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informacidn sobre el examen de las causas fundamentales que impiden que los niveles de

calidad de cumplir esas expectativas (18).

2.8.1.7. Descripcion de las dimensiones de calidad de datos

Estas areas generales de la concentracion de enmarcar la discusion para la identificacion de
los aspectos medibles de la calidad de datos, pero los detalles tienen que basarse en las
necesidades de negocio encuestados. Como una manera de organizar las medidas previstas,
al ensamblar la lista de las dimensiones relevantes de calidad de datos para su organizacion,

vale la pena considerar:

o La caracteristica de la dimension, que es el aspecto de la dimension de alto nivel
que se estd midiendo.

o Los criterios que se enumeran los aspectos especificos de la dimension que se desea
medir.

o La métrica, que es la medida cuantificable - efectivamente la forma en que se mide
cada criterio.

o El umbral de la conformidad, que es el nivel de medida que indica la conformacion
(18).

e Dimensiones intrinsecas

Las dimensiones intrinsecas se centran en los valores de los propios datos, sin necesidad de
evaluar el contexto de esos valores. Estas dimensiones se caracteriza por la estructura,
formatos, significados, y la enumeracion de los dominios de datos esencialmente la calidad

de los metadatos de la organizacion y como se utiliza (18).
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o Precision: La precision es una de las dimensiones mas dificiles de evaluar debido a
que se refiere al grado en el que los valores de datos estdn de acuerdo con una
fuente identificada de la informacion correcta. Puede haber muchas fuentes
potenciales de informacion correcta, y algunos ejemplos incluyen una base de datos
de registro, un conjunto similar, corroboracion de los valores de datos de otra tabla,
los valores calculados de forma dinamica, o tal vez los resultados de un proceso
manual. En muchos casos no hay una fuente definitiva de informacion correcta (18).

o Linaje: La confiabilidad de los datos es de vital importancia para todos los
participantes en la empresa. Un aspecto de la medida de la confiabilidad es la
capacidad de identificar el origen de cualquier dato nuevo o actualizado. Ademas, la
documentacién de los flujos de informacion permite un mejor analisis de la causa
raiz. Por lo tanto, una dimension que mide las fuentes histdricas de datos, Ilamado
linaje, es valiosa en la evaluacion general (18).

e Consistencia estructural

Consistencia estructural se refiere a la coherencia en la representacion de valores de
atributos similares, tanto dentro de un mismo conjunto de datos ya través de los modelos de
datos asociados con tablas relacionadas. Coherencia estructural que caracteriza a la
diligencia de los modeladores de base de datos, administradores y administradores en
asegurarse de que los atributos similares se escriben encarecidamente utilizar paradigmas

de representacion bien definidos (18).
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e La coherencia semantica

En general, todas las empresas se componen de un numero de participantes, cada uno de los
cuales rige sus propios entornos de datos. Este gobierno interno refleja como se utiliza la
informacidn dentro de sus procesos de negocio internos. Pero en todas las organizaciones,
los participantes a menudo tienen que intercambiar o compartir datos, especialmente a
medida que mas organizaciones adoptan los repositorios de datos maestros "Unica fuente”
Sin embargo, como el desarrollo de arquitecturas de informacién en gran medida ha sido
impulsada a nivel de aplicacion, no es probable que haya variaciones en cémo los
diferentes individuos (y sus aplicaciones administradas ) entender los significados de los
términos comerciales de uso comun. Asi que a los efectos del intercambio de informacién
es necesario para un acuerdo sobre el significado de los términos de negocios como los

datos se mueven entre las aplicaciones (18).

Consistencia semantica se refiere a la consistencia de las definiciones entre los atributos
dentro de un modelo de datos, asi como los atributos de nombre similar en los diferentes
conjuntos de datos de empresas, y que caracteriza el grado en que los objetos de datos
similares comparten nombres coherentes y significados. Un aspecto de la coherencia
semantica implica el significado de los atributos con nombres similares en diferentes
conjuntos de datos. Los significados de estos nombres de atributo deben distinguirse, o los
atributos se deben asignar nombres diferentes. La conformidad con las normas de datos

definidos externamente proporciona un cierto nivel de la politica para esta dimensién (18).
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e Dimensiones contextuales

Las dimensiones contextuales proporcionan una forma para que el analista revisa la
conformidad con las expectativas de calidad de los datos asociados con el numero de

elementos de datos estan relacionados entre si (18).

o Integridad

Un modelo de datos no debe incluir informacion extra, ni debe su despliegue ser la
falta de valores de datos pertinentes. Los datos no usados, por la naturaleza de su ser
ignorados, tenderan hacia la entropia, lo que lleva a los niveles bajos de calidad de
datos, junto con la introduccion de un problema de mantener la coherencia de los
datos a traves de cualquier copia o réplica. Integridad se refiere a la expectativa de
que se espera que ciertos atributos que han asignado valores en un conjunto de
datos. Reglas de integridad pueden ser asignadas a un sistema en tres niveles de

restricciones de datos:

o Los atributos obligatorios requieren un valor.

o Atributos opcionales, que pueden tener un valor (posiblemente en circunstancias
especificas).

o Atributos que no se aplican (como el nombre de soltero de un solo hombre), que

no pueden tener un valor. (18).
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o Consistencia:

En cualquier entorno empresarial, la consistencia es relevante para los diferentes
niveles de la jerarquia de datos dentro de las tablas, bases de datos, a traves de
diferentes aplicaciones, asi como con los datos suministrados externamente. En
virtud de la creciente tendencia a la consolidacion y el intercambio de datos a través
de las lineas de negocio, puede ser descubierto inconsistencias en diferentes
conjuntos de datos que pueden haber eludido el escrutinio en el pasado. Politicas y
procedimientos para reportar inconsistencias a los propietarios de las fuentes de
datos que contribuyen deben ser definidos para asegurar la consistencia medible

entre los participantes (18).

o Puntualidad

La puntualidad se refiere a la expectativa de tiempo para la accesibilidad de la
informacién. La puntualidad puede ser medido como el tiempo entre cuando se

espera gue la informacién y cuando esta facilmente disponible para su uso (18).

o Sensatez

Afirmaciones generales asociados con las expectativas de consistencia o
razonabilidad de los valores, ya sea en el contexto de los datos existentes o mas de

una serie de tiempo, se incluyen en esta dimension (18).
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o ldentificabilidad

Identificabilidad se refiere a la asignacion Unica de nombres y la representacion de
objetos conceptuales bésicos, asi como la capacidad de vincular instancias de datos
que contienen datos de entidad juntos basados en la identificacion de los valores del

atributo (18).

o Confiabilidad

Confiabilidad es la probabilidad de que un componente o sistema desemperfie
satisfactoriamente la funcién para la que fue creado durante un periodo establecido
y bajo condiciones de operacion establecidos. La confiabilidad es calidad en el

tiempo (19).

e Dimensiones cualitativas

Podriamos caracterizar dimensiones adicionales para los que la capacidad de obtener
mediciones cuantitativas es menos clara. Sin embargo, proporcionar dimensiones
cualitativas permite evaluar un orden superior de supervision - la revision de lo bien que la

informacidn cumple con las expectativas y necesidades definidas (18).

Uno de los retos mas importantes en la implementacion de un programa de calidad de los
datos es la transicion desde el desarrollo del programa a nivel conceptual y poniendo los
procesos establecidos que guian la conformidad con el programa. Una razon es que la
transicion de una organizacion reactiva a una proactiva requiere un cierto grado de

disciplina en lo que respecta a la identificacion de los objetivos de desempefio y monitoreo
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permanente. La definicion y la especificacion de la métrica en el inicio de un programa en
un documento de referencia y haciendo caso omiso de ellos en la practica conducira al

fracaso del programa (18).

Con el fin de integrar la calidad de datos de los entornos operativos, las calificaciones se
pueden definir que el informe sobre la calidad del dato. Estas calificaciones de calidad
pueden ser almacenadas como atributos retrospectivos de sus elementos de datos asociados,
por ejemplo, en el nivel mas bajo, una dimension calidad de los datos de precision se puede

especificar con un atributo "precision™ (18).

Histéricamente el concepto de "aptitud para el uso” ha reflejado la principal medida de
calidad de datos, aunque muchas de las caracteristicas son subjetivas y son dificiles de
medir cuantitativamente. Sin embargo, es razonable incorporar estas caracteristicas y

criterios en términos de posibles indicadores clave de rendimiento de calidad de datos (18).



CAPITULO 111

ANALISIS COMPARATIVO Y DETERMINACION DE LAS MEJORES

HERRAMIENTAS SELECIONADAS

En este capitulo se efectua un analisis de cada herramienta partiendo de un prototipo
preparado con el fin de conocer las ventajas y desventajas que presenta cada una de las

herramientas y seleccionar las mas adecuadas para trabajar con un almacén de datos.
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3.1. ANALISIS DE LOS DATOS DEL ESCENARIO DE PRUEBA.

Los resultados del analisis de los datos del escenario de prueba se detallan en el ANEXO 1.

3.2. ANALISIS DE LA CALIDAD DE LOS DATOS.

Todos los problemas presentados en el ANEXO 1 afectan determinadas dimensiones de
calidad, las cuales se muestras a continuacion como se solventaron para mejorar los datos

de manera efectiva.

Tabla 1. I Dimensiones de Calidad
Criterio Parametro Metrica Umbral_ de
conformidad
Precision. Numero de registros ~100%
. nulos o blancos.
Consitencia. Cantida de registos
Valores aceptables. ica ge reg >=95%
invalidos.
Integridad Duplicidad. Cantidad de registros >=05%
duplicados.
N . (0.6) INTEGRIDAD + _oro
Confiabilidad Confianza. (0.4) CONSISTENCIA >=95%
Elaborado por: Investigador
El umbral de conformidad que muestra la Tabla Ill.I ayuda ha establecer cuando un

parametro esta dentro del nivel aceptable en la medicién de la calidad de los datos, para ello
se debe igualar este umbral de conformidad o superarlo como se muestra en la Tabla II. 11
anterior.

Para medir los criterios en los datos de cada tabla de la base de datos se tomaran en cuenta
las siguientes formulas:

Parametro de Precision.

Porcentaje de registros no nulos ni blancos dentro de un campo en una tabla.
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Parametro de Valores Aceptables.
Porcentaje de registros con valores adecuados dentro de un campo en una tabla.
Parametro de Duplicidad
Porcentaje de registros unicos dentro de una tabla.
Parametro de Confianza.
Para el analisis de este parametro se utilizd una formula planteada por el tesista debido a
gue no se encontrdé ninguna formula y se la planteo en base a la dimension cualitativa de la
confiabilidad partiendo de la teoria encontrada que se detalla en la pagina 74, la formula se
identificd de acuerdo con el desempefio de una funcion satisfactoria de la integridad de los
datos y la consistencia que son dimensiones las cuales si pueden ser medidas y son tomadas
en cuenta en este estudio.
Donde se tiene la siguiente formula:

CFD =(0.6) INT + (0.4) CON
Donde:

CFD = CONFIABILIDAD

INT = INTEGRIDAD

CON = CONSISTENCIA
La consistencia se la puede obtener del promedio de valores obtenidos entre la precision y
los valores validos partiendo que la consistencia es la union y relacion adecuada de todas
las partes que forman un todo, como la precision y valores validos influyen en la
consitencia por lo cual se porpone la siguiente formula.

CON = (P+VA)/2
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Donde:
P = PRECISION
VA= VALORES ACEPTABLES
3.2.1. Descripcion del proceso de analisis del indicador de confiabilidad de datos
El indicador de confiabilidad constituye una parte del pardmetro de limpieza de datos que
sera utilizado para la comparcion de las herramientas.
Para la evaluacion de este indicador en cada una de las herramientas se realizo el siguiente
procedimiento:
e Para el analisis de los datos se utilizd la herramienta DataCleaner para obtener la
linea base de resultados de la calidad de datos.
e Se realizé la limpieza de la datos con cada una de las herramientas a comparar
Oracle Data Quality, SQL Power e Infromatica en escenarios similares.
e Una vez realizada la limpieza se procedio a envaluar los resultados nuevamente con
la herramienta DataCleaner para cada uno de los casos.
e Se realizo la consolidacion de los datos de la confiabilidad que servird para el
posterior analisis comparativo de las herramientas.
3.2.2. Andlisis de la tabla TPM_CUS:
En los datos encontrados en la tabla TPM_CUS se encontraron:

e Parametro de Precision:

Tabla 1. I111. Parametro s de Precision
TPM CUS
COLUMNA VALORES NULOS | PRECISION | CONFORMIDAD
CODIGO 0% 100% ACEPTABLE
CODIGO_CLIENTE 0% 100% ACEPTABLE
NOMBRES 0% 100% ACEPTABLE
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IDENTIFICACION 0% 100% ACEPTABLE
TIPO_IDENTIFICACION 0% 100% ACEPTABLE
DIRECCION 2,568% 97,432% ACEPTABLE
EMAIL 95,118% 4,882% NO ACEPTABLE
TELEFONO 0,382% 99,618% ACEPTABLE
CELULAR 39,794% 60,206% NO ACEPTABLE
Elaborado por: Investigador
En la Tabla LI muestra que el parametro de la precision se esta cumpliendo para

muchas de las columnas de la tabla TPM_CUS excepto para las columnas EMAIL y

CELULAR las cuales no cumplen con el umbral de conformidad que es el 95% o superior

como se establece y se detalla en la Tabla I11.1.

e Parametro de Valores Aceptables:

Tabla I11. 1V Pardmetro de Valores Aceptables

TPM_CUS
CARACTERES VALORES

COLUMNA INVALIDOS ACEPTABLES CONFORMIDAD
CODIGO 0% 100% ACEPTABLE
CODIGO_CLIENTE 0% 100% ACEPTABLE
NOMBRES 0% 100% ACEPTABLE
IDENTIFICACION 0,073% 99,927% ACEPTABLE
TIPO_IDENTIFICACION 0% 100% ACEPTABLE
DIRECCION 0% 100% ACEPTABLE
EMAIL 0% 100% ACEPTABLE
TELEFONO 2,039% 97,961% ACEPTABLE
CELULAR 0% 100% ACEPTABLE

Elaborado por: Investigador
En la Tabla I11.1I muestra que el parametro de valores aceptables se esta cumpliendo para

todas las columnas de la tabla TPM_CUS que es el 95% o superior como se establece y se

detalla en la Tabla I11.1.
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e Parametro de Duplicidad:

Tabla 1. V Parametro de Duplicidad

TPM _CUS
COLUMNA DUPLICADOS | DUPLICIDAD | CONFORMIDAD
CODIGO 0% 100% ACEPTABLE
CODIGO_CLIENTE 18,015% 81,985% NO ACEPTABLE
NOMBRES 18,015% 81,985% NO ACEPTABLE
IDENTIFICACION 18,015% 81,985% NO ACEPTABLE
TIPO_IDENTIFICACION 18,015% 81,985% NO ACEPTABLE
DIRECCION 9,250% 90,75% NO ACEPTABLE
EMAIL 5,032% 94,968% NO ACEPTABLE
TELEFONO 1,355% 98,645% ACEPTABLE
CELULAR 0,576% 99,424% ACEPTABLE

Elaborado por: Investigador
En la Tabla I11.1V muestra que el parametro de la duplicidad se esta cumpliendo para
algunas de las columnas de la tabla TPM_CUS excepto para las columnas
CODIGO_CLIENTE, NOMBRES, IDENTIFICACION, TIPO_IDENTIFICACION,
DIRECCION y EMAIL las cuales no cumple con el umbral de conformidad que es el 95%
0 superior como se establece y se detalla en la Tabla Il1.1.

e Parametro de Confianza:

Tabla 1. VI. Pardmetro de Confianza

TPM_CUS
CONSISTENCIA CONFIABILIDAD
COLUMNA INTEGRIDAD | (PRESICION + VALORES (0,6)INTEGRIDAD +
ACEPTABLES)/2 (0,4)CONSITENCIA
CODIGO 100% 100% 100%
CODIGO_CLIENTE 81,985% 100% 89,191%
NOMBRES 81,985% 100% 89,191%
IDENTIFICACION 81,985% 100% 89,191%
TIPO_IDENTIFICACION 81,985% 99,9635% 89,1764%
DIRECCION 90,75% 98,716% 93,9364%
EMAIL 94,968% 52,441% 77,9572%
TELEFONO 98,645% 98,7895% 98,7028%
CELULAR 99,424% 80,103% 91,6956%

Elaborado por: Investigador
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En la Tabla 111.V muestra que el parametro de la confiabilidad solo se esta cumpliendo
para la columna CODIGO de la tabla TPM_CUS excepto para las otras columnas las cuales
no cumple con el umbral de conformidad que es el 95% o superior como se establece y se

detalla en la Tabla Il1.1.

Resultados finales.

Tabla I11. VII Resultados Finales 93,00%
TPM_CUS 92,00%
DIMENSION | TOTAL 91,00%
INTEGRIDAD 90,19% 90,00%
CONSISTENCIA | 92,22% 89,00%
CONFIABILIDAD 91% DIMENSIONES DE CALIDAD

Elaborado por: Investigador
B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura I11. 1 Resultados Finales

Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el andlisis preliminar de la tabla TPM_CUS se puede evidenciar que
ninguna de las dimensiones examinadas ha obtenido el nivel aceptable para indicar que los
datos son de calidad como muestra en la Tabla I11.VI debido a que las dimensiones de
integridad, consistencia y confiabilidad se ubican por debajo del 95% que es el umbral de
conformidad el cual se detalla en la Tabla Ill.1 por esta razon se utilizara las herramientas
antes determinadas con el fin de garantizar el aumento en la calidad de los datos con las

funciones que estas puedan ofrecer.
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3.2.3. Andlisis de la tabla TPM_TRAN:

En los datos encontrados en la tabla TPM_TRAN se encontraron:

e Parametro de Precision:

Tabla 1. VIII. Pardmetro de Precisiéon

TPM_TRAN
COLUMNA VALORES NULOS | PRECISION | CONFORMIDAD
CODIGO 0% 100% ACEPTABLE
CODIGO_CLIENTE 0% 100% ACEPTABLE
INL_AMT 81.503% 18,497% NO ACEPTABLE

Elaborado por: Investigador
En la Tabla IIl. IX. muestra que el parametro de la precision se esta cumpliendo para las
dos primeras columnas de la tabla TPM_TRAN excepto para las columnas INL_AMT la
cual no cumple con el umbral de conformidad que es el 95% o superior como se establece y

se detalla en la Tabla I11.1.

e Pardmetro de Valores Aceptables:

Tabla I11. X. Parametro de Valores Aceptables

TPM_TRAN
CARACTERES VALORES
COLUMNA INVALIDOS ACEPTABLES. CONFORMIDAD
CODIGO 0% 100% ACEPTABLE
CODIGO_CLIENTE 0% 100% ACEPTABLE
INL_AMT 81.503% 18,497% NO ACEPTABLE

Elaborado por: Investigador

En la Tabla I11.8 muestra que el parametro de la precision se esta cumpliendo para las dos
primeras columnas de la tabla TPM_TRAN excepto para las columnas INL_AMT las
cuales no cumple con el umbral de conformidad que es el 95% o superior como se establece

y se detalla en la Tabla I11.1.
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e Parametro de Duplicidad:

Tabla I11. X1 Parametro de Duplicidad

TPM_TRAN
COLUMNA DUCPLICADOS | DUPLICIDAD | CONFORMIDAD
CODIGO 0% 100% ACEPTABLE
CODIGO_CLIENTE 8.899% 91,101% NO ACEPTABLE
INL_AMT 5.024% 94,976% NO ACEPTABLE

Elaborado por: Investigador

En la Tabla I11.IX muestra que el parametro de la duplicidad se esta cumpliendo solo para

la columna CODIGO de la tabla TPM_TRAN excepto para las columnas
CODIGO_CLIENTE e INL_AMT la cual no cumple con el umbral de conformidad que es

el 95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla Il1.1.

e Parametro de Confianza:

Tabla I11. X1l Parametro de Confianza

TPM_TRAN

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD
COLUMNA INTEGRIDAD | (PRESICION + VALORES (0,6)INTEGRIDAD +
ACEPTABLES)/2 (0,4)CONSITENCIA
CODIGO 100% 100% 100%
CODIGO _CLIENTE 91,101% 100% 94,6606%
INL_ AMT 94,976% 81,503% 89,5868 %

Elaborado por: Investigador

En la Tabla I11.X muestra que el parametro de la confiabilidad se esta cumpliendo solo
para la columna CODIGO de la tabla TPM_TRAN excepto para las columnas
CODIGO_CLIENTE e INL_AMT las cuales no cumple con el umbral de conformidad que

es el 95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla I11.1.
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Resultados finales.

Tabla I11. X111 Resultados Finales 95,50%

95,00%

TPM_ TRAN 94,50%

DIMENSION | TOTAL 94,00%

INTEGRIDAD 95,36% 93,50%

CONSISTENCIA | 93,83% 93,00%
CONFIABILIDAD | 94,75% DIMENSIONES DE CALIDAD

Elaborado por: Investigador
B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA & CONFIABILIDAD

Figura I11. 2 Resultados Finales

Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el analisis preliminar de la tabla TPM_TRAN se puede evidenciar que
solo la dimension de integridad ha obtenido el nivel de conformidad establecido con un
95,38% para indicar que los datos son de calidad como se muestra en la Tabla 1.XI,
ademas las dimensiones de consistencia y confiabilidad se ubican por debajo del 95% que
es el umbral de conformidad el cual se detalla en la Tabla Ill.I por esta razon se utilizara
cada una de las herramientas antes mensionadas con el fin de garantizar el aumento de la

clidad de los datos con el uso de las herraientas y las funciones que estas puedan ofrecer.
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33. LIMPIEZA DE LOS DATOS UTILIZANDO LAS DIFERENTES
HERRAMIENTAS.
Lasa herramientas utilizadas para la limpieza de datos son las que se detallaron en el
capitulo Il tales como: Oracle Data Integrator e Informatica en herramientas propietarias y
en herramientas libres DataCleaner y SQL Power.
3.3.1. SQL POWER
Limpieza: Los pasos que seguimos son los siguientes:
1. Creamos un nueva carpeta de proyectos
2. Dentro de la carpeta creada, creamos un proyecto de limpieza “Cleasing Project”
3. Seleccionamos la carpeta de transformaciones y creamos una nueva transformacion

4. Utilizamos los objetos que la herramienta nos provee para la limpieza

La Figura I11. 3 muestra los componentes que se utilizarén para la limpieza de los datos.

Process Name: LIMPIA TODDA LA TABLA

Description: Colou

Save Transformation Show Preview

TPM CUS4 &
Show Al Hide Al
CODIGO_CLIENTE (String)| [NOMBRES (String)| IDENTIFICACION (String)| | TIPO_IDENTIFICACION (String)
i
i H |
Trim Spaces Trim Spaces
m m
4 f fi i B [
i o - Translate Words # w Upper Case i
Trim 5
Trim Spaces @ Upper Case rim Spaces Retsin Chars &
m m M a 4
i 1B 1 ] i /
i
Retsin Chars 8 a Upper Case
Retain Chars P Trim Spaces PE——
@
i
Lower Case
- o w» w» » o o » »

CODIGO_CLIENTE (String)| [NOMBRES (String)| IDENTIFICACION (String)| | TIPO_IDENTIFICACION (String)

TPM_CUS4 &

Show All Hide All

Figura I11. 4 Limpieza

Fuente: Investigador
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El resultado de la limpieza se puede visualizar de manera mas detallada en el ANEXO 1.

3.3.1.1. Anadlisis de los resultados
e Analisis de la tabla TPM_CUS
o Parametro de Precision:

Tabla I11. X1V Parametros de Precisién-Tabla TPM_CUS

TPM_CUS
COLUMNA VALORES NULOS | PRECISION
CODIGO 0% 100%
CODIGO CLIENTE 0% 100%
NOMBRES 0% 100%
IDENTIFICACION 0% 100%
TIPO_IDENTIFICACION 0% 100%
DIRECCION 0% 100%
EMAIL 0% 100%
TELEFONO 0% 100%
CELULAR 0% 100%

Elaborado por: Investigador

En la Tabla I11.XIlI muestra que el parametro de la precisién se cumple para todas las
columnas de la tabla TPM_CUS las cuales superan el umbral de conformidad que es el

95% o superior como se debe establece y se detalla en la Tabla I11.1.

o Parametro de Valores Aceptables:

Tabla I11. XV. Pardmetro Valores Aceptables-Tabla TPM_CUS

TPM CUS
CARACTERES VALORES
COLUMNA INVALIDOS ACEPTABLES.
CODIGO 0% 100%
CODIGO CLIENTE 0% 100%
NOMBRES 0% 100%
IDENTIFICACION 0% 100%
TIPO_IDENTIFICACION 0% 100%
DIRECCION 1,568% 98,432%
EMAIL 5,118% 94,882%
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TELEFONO 0,182% 99,9872%
CELULAR 9,794% 90,206%
Elaborado por: Investigador

En la Tabla I1.XIII muestra que el parametro de la valores aceptables se cumple para las
cuatro priemeras columnas de la tabla TPM_CUS las cuales superan el umbral de
conformidad que es el 95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla Ill.1

excepto para las columnas de EMAIL y CELULAR.

o Parametro de Duplicidad:

Tabla I11. XVI . Parametros de Duplicidad -Tabla TPM_CUS

TPM_CUS

COLUMNA DUCPLICADOS | DUPLICIDAD
CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
NOMBRES 0% 100%
IDENTIFICACION 0% 100%
TIPO_IDENTIFICACION 0% 100%
DIRECCION 0% 100%
EMAIL 0% 100%
TELEFONO 0% 100%
CELULAR 0% 100%

Elaborado por: Investigador

En la Tabla I11.XVI muestra que el parametro de la duplicidad se cumple para todas las
columnas de la tabla TPM_CUS las cuales superan el umbral de conformidad que es el

95% o superior como se debe establece y se detalla en la Tabla I11.1.
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Tabla I11. XVII Parametros de Confiabilidad-Tabla TPM_CUS

TPM_CUS

CONSISTENCIA

CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD | (PRESICION + VALORES (0,6)INTEGRIDAD +
ACEPTABLES)/2 (0,4)CONSITENCIA
CODIGO 100% 100% 100%
CODIGO_CLIENTE 100% 100% 100%
NOMBRES 100% 100% 100%
IDENTIFICACION 100% 100% 100%
TIPO_IDENTIFICACION 100% 100% 100%
DIRECCION 100% 99,216% 99,6864%
EMAIL 100% 97,441% 98,9764 %
TELEFONO 100% 99,909% 99,9636%
CELULAR 100% 95,103% 98,0412%

Elaborado por: Investigador

En la Tabla 111.XV muestra que el parametro de la confiabilidad se cumple para todas las
columnas de la tabla TPM_CUS las cuales superan el umbral de conformidad que es el

95% o superior como se debe establece y se detalla en la Tabla I11.1.

Resultados finales.

Tabla I11. XVIII Resultados Finales

100,00%
TPM_CUS
DIMENSION | TOTAL 99,50%
INTEGRIDAD 100% 29, 00%
CONSISTENCIA | 99,07%
CONFIABILIDAD | 99,63% 98,50%

Elaborado por: Investigador

DIMENSIONES DE CALIDAD

B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura I11. 5 Resultados Finales

Fuente: Investigador
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Interpretacion de resultados finales.

Después de realizar el analisis posterior a la limpieza de los datos utilizando la herramienta
SQL Power en la tabla TPM_CUS vy observando las Tablas HLVI y I11.XVI podemos
evidenciar que las dimensiones examinadas han obtenido el nivel aceptable para indicar que
los datos han mejorado en su calidad teniendo un porcentaje de 100% para la dimensién de
integridad superando al andlisis inicial en el cual se obtuvo 90,19% teniendo una
optimizacion del 9.81% en lo que se refiere a la duplicidad de datos, para la dimension de
consistencia se han obtenido un 99.07% superando el analisis previo en el cual se obtuvo
92,22% con una ascenso del 6,85% en lo que se refiere a la precision y validez de los datos,
ademas el nivel de confiabilidad se ha superado obteniendo 99,63% con la limpieza de los
datos en relacion al primer analisis en el cual se obtuvo 91% superando esta dimension en

8,63% con el uso de la herramienta optimizando asi los datos de esta tabla.

e Analisis de la tabla TPM_TRAN:

o Parametro de Precision:

Tabla I11. XIX Parametros de Precision-Tabla TPM_TRAN

TPM_TRAN
COLUMNA VALORES NULOS | PRECISION
CODIGO 0% 100%
CODIGO _CLIENTE 0% 100%
INL_ AMT 0% 100%

Elaborado por: Investigador
En la Tabla 111.XVII muestra que el parametro de la precision se cumple para todas las
columnas de la tabla TPM_TRAN las cuales superan el umbral de conformidad que es el

95% o superior como se debe establece y se detalla en la Tabla I11.1.
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o Parametro de Valores Aceptables:

Tabla I11. XX Parametros Valores Aceptables -Tabla TPM_TRAN

TPM_TRAN
CARACTERES VALORES
COLUMNA INVALIDOS ACEPTABLES
CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
INL_AMT 11.503% 88,497%

Elaborado por: Investigador
En la Tabla I11. XXI muestra que el parametro de valores aceptables cumple para las dos
primeras columnas de la tabla TPM_TRAN excepto la columna INL_AMT las cuales
superan el umbral de conformidad que es el 95% o superior como se debe establece y se
detalla en la Tabla I11.1.

o Parametro de Duplicidad:

Tabla I11. XXI1 Pardmetros de Duplicidad -Tabla TPM_TRAN

TPM_TRAN

COLUMNA DUCPLICADOS | DUPLICIDAD
CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
INL_AMT 0% 100%

Elaborado por: Investigador

En la Tabla I11. XXI1I muestra que el parametro de la duplicidad se cumple para todas las
columnas de la tabla TPM_TRAN las cuales superan el umbral de conformidad que es el

95% o superior como se debe establece y se detalla en la Tabla Il1.1.
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o Parametro de Confiabilidad:

Tabla I11. XXIV Parametros de Confianza -Tabla TPM_TRAN

TPM_TRAN
CONSISTENCIA CONFIABILIDAD
COLUMNA INTEGRIDAD (PRESICION + VALORES (0,6)INTEGRIDAD +
ACEPTABLES)/2 (0,4)CONSITENCIA
CODIGO 100% 100% 100%
CODIGO_CLIENTE 100% 100% 100%
INL_AMT 100% 94,2485% 97,6994%

En la Tabla I1l. XXV muestra que el parametro de la confiablilidad se cumple para todas
las columnas de la tabla TPM_TRAN las cuales superan el umbral de conformidad que es

el 95% o superior como se debe establece y se detalla en la Tabla I11.1.

Resultados finales.

100,00%
Tabla I11. XXVI Resultados Finales 100,00%
TPM_CUS
DIMENSION | TOTAL 99,00% S0

INTEGRIDAD 100% 98,00%

CONSISTENCIA | 98,08%

CONFIABILIDAD | 99,23% 97,00%

Elaborado por: Investigador DIMENSIONES DE CALIDAD

B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura I11. 6 Resultados Finales

Fuente: Investigador
Interpretacion de resultados finales.

Después de realizar el analisis posterior a la limpieza de los datos utilizando la herramienta
SQL Power en la tabla TPM_TRAN y observando las Tablas 11.X1 y 1H1.XXI podemos
evidenciar que las dimensiones examinadas han mejorado en su nivel de aceptabilidad para

indicar que los datos han mejorado en su calidad teniendo un porcentaje de 100% para la
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dimensién de integridad superando al andlisis inicial en el cual se obtuvo 95,36% teniendo
una mejora del 4.64% en lo que se refiere a la duplicidad de datos, para la dimensién de
consistencia se han obtenido un 98.08% superando el analisis previo en el cual se obtuvo
93,83% con una mejora del 4,25% en lo que se refiere a la precision y validez de los datos,
ademas el nivel de confiabilidad se ha superado obteniendo 99,23% con la limpieza de los
datos en relacion al primer analisis en el cual se obtuvo 94,75% superando esta dimension

en 4,48% con el uso de la herramienta mejorando asi los datos de esta tabla .

3.3.2. ORACLE DATA INTEGRATOR
Limpieza
Pasos que se deben seguir para el uso de la herramienta:

e Identificar la tabla destino

Identificar las tablas fuentes
o ldentificar las tablas de Referencia (Lookup)
e Verificar los pareos de campos (mapping)
e Emparejamiento Automaticos
e Columnas no nulas
e Afiadir columnas adicionales
e Probar regularmente la extraccion
e En las transformaciones
e Identificar, verificar y validar las condiciones

e Verificar y validar campos y funciones para convertir formatos de fecha
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e Verificar tamafios de columnas para no truncar los datos extraidos que de
algun tipo de error
e Verificar los tipos de datos (Datatype)

e Verificar las secuencias

En la Figura I1l. 7 se muestra los componentes utilizados para la limpieza.

1RER200RRA22022R 24800

8883588383838 5338883327 %1

\J \J
Az Aa
svurtw .

v v

v v

Figura I11. 8 Limpieza con Oracle Data Integrator

Fuente: Investigador

El resultado de la limpieza se puede visualizar en el ANEXO 1.
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3.3.2.1. ANALISIS DE LOS RESULTADOS
e Analisis de la tabla TPM_CUS:
o Paradmetro de Precision:

Tabla I11. XXVII. Parametros de Precision-Tabla TPM_CUS

TPM _CUS
COLUMNA VALORES NULOS | PRECISION
CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
NOMBRES 0% 100%
IDENTIFICACION 0% 100%
TIPO_IDENTIFICACION 0% 100%
DIRECCION 0% 100%
EMAIL 0% 100%
TELEFONO 0% 100%
CELULAR 0% 100%

Elaborado por: Investigador
En la Tabla 1. XXVIII muestra que el pardmetro de la precision se cumple para todas las
columnas de la tabla TPM_CUS las cuales superan el umbral de conformidad que es el

95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla I11.1.

o Parametro de Valores Aceptables:

Tabla I11. XXIX. Pardmetros Valores Aceptables -Tabla TPM_CUS

TPM CUS
CARACTERES VALORES
COLUMNA INVALIDOS ACEPTABLES

CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
NOMBRES 0% 100%
IDENTIFICACION 0% 100%
TIPO_IDENTIFICACION 0% 100%
DIRECCION 2,134 97,866%
EMAIL 6,885 93,115 %
TELEFONO 0,271 99,729%
CELULAR 3,567 96,433%

Elaborado por: Investigador
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En la Tabla 111. XXX muestra que el pardmetro de valores aceptables cumple casi en su
totalidad de columnas de la tabla TPM_CUS las cuales superan el umbral de conformidad
que es el 95% o superior como se debe establece y se detalla en la Tabla I11.1 exepto para la

columna EMAIL la cual no supera el umbral de conformidad.

o Parametro de Duplicidad:

Tabla I11. XXXI Parametros de Duplicidad -Tabla TPM_CUS

TPM_CUS
COLUMNA DUCPLICADOS | DUPLICIDAD
CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
NOMBRES 0% 100%
IDENTIFICACION 0% 100%
TIPO_IDENTIFICACION 0% 100%
DIRECCION 0% 100%
EMAIL 0% 100%
TELEFONO 0% 100%
CELULAR 0% 100%

Elaborado por: Investigador
En la Tabla I11. XXXII muestra que el parametro de la duplicidad se cumple para todas las
columnas de la tabla TPM_CUS las cuales superan el umbral de conformidad que es el

95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla I1.1.

o Parametro de Confiabilidad:

Tabla I11. XXXI11. Parametros de Confiabilidad -Tabla TPM_CUS

TPM_CUS
CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD | (PRESICION + VALORES (0,6)INTEGRIDAD +

ACEPTABLES)/2 (0,4)CONSITENCIA
CODIGO 100% 100% 100%
CODIGO_CLIENTE 100% 100% 100%
NOMBRES 100% 100% 100%
IDENTIFICACION 100% 100% 100%
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TIPO_IDENTIFICACION 100% 100% 100%
DIRECCION 100% 98,943% 99,5772%
EMAIL 100% 96,5575% 98,623%
TELEFONO 100% 99,8645% 99,9458%
CELULAR 100% 98,2165% 99,21648%

Elaborado por: Investigador
En la Tabla 1. XXXIV muestra que el parametro de la confiabilidad se cumple para todas
las columnas de la tabla TPM_CUS las cuales superan el umbral de conformidad que es el

95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla I11.1.

Resultados finales.

100,00%
Tabla I11. XXXV. Resultados Finales
100,00%
TPM CUS

DIMENSION | TOTAL 99,50%
INTEGRIDAD 100% 99.00%
CONSISTENCIA | 99,29% ’
CONFIABILIDAD | 99,71% 98,50%
Elaborado por: Investigador DIMENSIONES DE CALIDAD

B INTEGRIDAD M CONSISTENCIA [ CONFIABILIDAD

Figura I11. 9 Resultados Finales

Fuente: Investigador
Interpretacion de resultados finales.

Después de realizar el analisis posterior a la limpieza de los datos utilizando la herramienta
Oracle Data Quality en la tabla TPM_CUS y observando las Tablas HLVI y HLXXVI
podemos evidenciar que las dimensiones examinadas ha obtenido el nivel aceptable para
indicar que los datos han mejorado en su calidad teniendo un porcentaje de 100% para la
dimension de integridad superando al analisis inicial en el cual se obtuvo 90,19% teniendo

una mejora del 9.81% en lo que se refiere a la duplicidad de datos, para la dimension de
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consistencia se han obtenido un 99.29% superando el analisis previo en el cual se obtuvo
92,22% con una mejora del 7,07% en lo que se refiere a la precision y validez de los datos,
ademas el nivel de confiabilidad se ha superado obteniendo 99,71% con la limpieza de los
datos en relacion al primer analisis en el cual se obtuvo 91% superando esta dimension en
8,71% con el uso de la herramienta mejorando asi los datos de esta tabla.

e Analisis de la tabla TPM_TRAN:

o Parametro de Precision:

Tabla I11. XXXVI . Pardmetros de Precision-Tabla TPM_TRAN

TPM_TRAN

COLUMNA VALORES NULOS [ PRECISION
CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
INL_AMT 0% 100%

Elaborado por: Investigador
En la Tabla I1l. XXXVII muestra que el parametro de la precision se cumple para todas
las columnas de la tabla TPM_TRAN las cuales superan el umbral de conformidad que es

el 95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla Il1.1.

o Parametro de Valores Aceptables:

Tabla I11. XXXVIII. Parametros de Valores Aceptables -Tabla TPM_TRAN

TPM_TRAN
CARACTERES|  VALORES
COLUMNA INVALIDOS | ACEPTABLES.
CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
INL_AMT 10.303% 89,697%

Elaborado por: Investigador



En la Tabla 1. XXXIX muestra que el parametro de valores aceptables se cumple para las
dos primeras columnas de la tabla TPM_TRAN las cuales superan el umbral de

conformidad que es el 95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla IlL.I

excepto para las columnas INL_AMT.

o Paradmetro de Duplicidad:
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Tabla I11. XL. Parametros de Duplicidad -Tabla TPM_TRAN

TPM_TRAN
COLUMNA DUCPLICADOS | DUPLICIDAD
CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
INL_AMT 0% 100%

En la Tabla I1l. XLI muestra que el parametro de la duplicidad se cumple para todas las

columnas de la tabla TPM_TRAN las cuales superan el umbral de conformidad que es el

Elaborado por: Investigador

95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla I11.1.

o Parametro de Confiabilidad:

Tabla I11. XLII. Parametros de Confiabilidad -Tabla TPM_TRAN

TPM_TRAN

CONSISTENCIA

CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (PRESICION + VALORES (0,6)INTEGRIDAD +
ACEPTABLES)/2 (0,4)CONSITENCIA
CODIGO 100% 100% 100%
CODIGO_CLIENTE 100% 100% 100%
INL_AMT 100% 94,8485% 97,9394%

En la Tabla 111. XLIII

las columnas de la tabla TPM_TRAN las cuales superan el umbral de conformidad que es

Elaborado por: Investigador

muestra que el pardmetro de la confiabilidad se cumple para todas

el 95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla Il1.1.
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Resultados finales.

00,00%
Tabla I11. XLIV. Resultados Finales 100.00%
TPM CUS .
DIMENSION | TOTAL 99,00%
INTEGRIDAD 100% 98.00%
CONSISTENCIA | 98,28%
CONFIABILIDAD | 99,31% 97,00%
Elaborado por: Investigador DIMENSIONES DE CALIDAD

H INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura I11. 10. Resultados Finales

Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados finales.

Después de realizar el analisis posterior a la limpieza de los datos utilizando la herramienta
Oracle Data Quality en la tabla TPM_TRAN Yy observando las Tablas 1. XVIy L. XXXI
podemos evidenciar que las dimensiones examinadas han mejorado en su nivel de
aceptabilidad para indicar que los datos han mejorado en su calidad teniendo un porcentaje
de 100% para la dimension de integridad superando al analisis inicial en el cual se obtuvo
95,36% teniendo una mejora del 4.64% en lo que se refiere a la duplicidad de datos, para la
dimension de consistencia se han obtenido un 98.28% superando el anélisis previo en el
cual se obtuvo 93,83% con una mejora del 4,45% en lo que se refiere a la precision y
validez de los datos, ademas el nivel de confiabilidad se ha superado obteniendo 99,31%
con la limpieza de los datos en relacion al primer analisis en el cual se obtuvo 94,75%
superando esta dimensidn en 4,56% con el uso de la herramienta mejorando asi los datos de

esta tabla.
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3.3.3. INFORMATICA
Limpieza

Los pasos que se siguen son los siguientes:

1. Se crea un nueva carpeta de proyectos

Dentro de la carpeta creada arrastramos todos los componentes necesarios para la

limpieza de los datos.

Se selecciona todos los componentes de transformacién y limpieza necesarios y se

ejecuta el proyecto de limpieza.

La Figura I1l. 11 se muestra los objetos que la herramienta nos provee para la limpieza

e R
Archive Edtar Haveger Buscar fjecuter Yentens  Ayuds

) Explorador de cbietes

$ o
i

&
] Objetos de detas fisicos

Esaminas,

Figura I11. 12. Limpieza herramienta Informatica

Fuente: Investigador

El resultado de la limpieza se puede visualizar en el ANEXO 1.
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3.3.3.1. ANALISIS DE LOS RESULTADOS
e Analisis de la tabla TPM_CUS:

o Parametro de Precision:

Tabla I11. XLV. Parametros de Precisién-Tabla TPM_CUS

TPM_CUS
COLUMNA VALORES NULOS | PRECISION
CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
NOMBRES 0% 100%
IDENTIFICACION 0% 100%
TIPO_IDENTIFICACION 0% 100%
DIRECCION 0% 100%
EMAIL 0% 100%
TELEFONO 0% 100%
CELULAR 0% 100%

Elaborado por: Investigador
En la Tabla I1l. XLVI muestra que el pardmetro de la precision se cumple para todas las
columnas de la tabla TPM_CUS las cuales superan el umbral de conformidad que es el

95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla I11.1.

o Parametro de Valores Aceptables:

Tabla I11. XLVII. Parametros de Valores Aceptables -Tabla TPM_CUS

TPM CUS
CARACTERES VALORES
COLUMNA INVALIDOS ACEPTABLES
CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
NOMBRES 0% 100%
IDENTIFICACION 0% 100%
TIPO_IDENTIFICACION 0% 100%
DIRECCION 2,134 97,866%
EMAIL 6,885 93,115 %
TELEFONO 0,271 99,729%
CELULAR 3,567 96,433%

Elaborado por: Investigador
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En la Tabla 11I. XLVIII muestra que el parametro de valores aceptables cumple para la
mayoria de las columnas de la tabla TPM_CUS las cuales superan el umbral de
conformidad que es el 95% o superior como se debe establece y se detalla en la Tabla Ill.1

exepto para la columna EMAIL la cual no supera el umbral de conformidad.

o Paradmetro de Duplicidad:

Tabla I11. XLIX. Parametros de Duplicidad -Tabla TPM_CUS

TPM_CUS

COLUMNA DUCPLICADOS | DUPLICIDAD
CODIGO 0% 100%
CODIGO CLIENTE 0% 100%
NOMBRES 0% 100%
IDENTIFICACION 0% 100%
TIPO_IDENTIFICACION 0% 100%
DIRECCION 0% 100%
EMAIL 0% 100%
TELEFONO 0% 100%
CELULAR 0% 100%

Elaborado por: Investigador

En la Tabla Ill. L muestra que el pardmetro de la duplicidad se cumple para todas las
columnas de la tabla TPM_CUS las cuales superan el umbral de conformidad que es el
95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla I1.1.

o Parametro de Confiabilidad:

Tabla I11. LI. Parametros de Confiabilidad -Tabla TPM_CUS

TPM CUS
CONSISTENCIA CONFIABILIDAD
COLUMNA INTEGRIDAD | (PRESICION + VALORES (0,6)INTEGRIDAD +

ACEPTABLES)/2 (0,4)CONSITENCIA
CODIGO 100% 100% 100%
CODIGO_CLIENTE 100% 100% 100%
NOMBRES 100% 100% 100%
IDENTIFICACION 100% 100% 100%
TIPO_IDENTIFICACION 100% 100% 100%
DIRECCION 100% 98,943% 99,5772%
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EMAIL 100% 96,5575% 98,623%
TELEFONO 100% 99,8645% 99,9458%
CELULAR 100% 98,2165% 99,21648%

Elaborado por: Investigador
En la Tabla I1l. LIl muestra que el parametro de la confiabilidad se cumple para todas las
columnas de la tabla TPM_CUS las cuales superan el umbral de conformidad que es el

95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla I11.1.

Resultados finales.

Tabla I11. LII1. Resultados Finales 100,00%
TPM_CUS 99,50%
DIMENSION TOTAL
INTEGRIDAD 100% 99,00%
CONSISTENCIA | 99,29% 08 50%
CONFIABILIDAD | 99,71% DIMENSIONES DE CALIDAD

Elaborado por: Investigador
B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura I11. 13. Resultados Finales

Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados finales.

Después de realizar el analisis posterior a la limpieza de los datos utilizando la herramienta
Informatica en la tabla TPM_CUS y observando las Tablas 111.VI y I1I. LIV podemos
evidenciar que las dimensiones examinadas ha obtenido el nivel aceptable para indicar que
los datos han mejorado en su calidad teniendo un porcentaje de 100% para la dimension de
integridad superando al analisis inicial en el cual se obtuvo 90,19% teniendo una mejora del
9.81% en lo que se refiere a la duplicidad de datos, para la dimension de consistencia se

han obtenido un 99.29% superando el analisis previo en el cual se obtuvo 92,22% con una
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mejora del 7,07% en lo que se refiere a la precision y validez de los datos, ademas el nivel
de confiabilidad se ha superado obteniendo 99,71% con la limpieza de los datos en relacion
al primer analisis en el cual se obtuvo 91% superando esta dimension en 8,71% con el uso

de la herramienta mejorando asi los datos de esta tabla.

e Analisis de la tabla TPM_TRAN:

o Parametro de Precision:

Tabla I11. LV. Parametros de Precisién-Tabla TPM_TRAN

TPM_TRAN
COLUMNA VALORES NULOS | PRECISION
CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
INL_AMT 0% 100%

Elaborado por: Investigador

En la Tabla I1l. LVI muestra que el parametro de la precisién se cumple para todas las
columnas de la tabla TPM_TRAN las cuales superan el umbral de conformidad que es el

95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla I11.1.

o Parametro de Valores Aceptables:

Tabla I11. LVII. Parametros de Precision-Tabla TPM_CUS

TPM_TRAN
CARACTERES VALORES
COLUMNA INVALIDOS ACEPTABLES.
CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
INL_AMT 10.303% 89,697%

Elaborado por: Investigador
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En la Tabla H1I. LVIII muestra que el parametro de valores aceptables se cumple para la

mayoria las columnas de la tabla TPM_TRAN las cuales superan el umbral de conformidad

que es el 95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla Ill.1 excepto para las

columnas INL_AMT.

o Paradmetro de Duplicidad:

Tabla I11. LIX. Pardmetros de Duplicidad -Tabla TPM_CUS

TPM_TRAN

COLUMNA DUCPLICADOS | DUPLICIDAD
CODIGO 0% 100%
CODIGO_CLIENTE 0% 100%
INL_AMT 0% 100%

Elaborado por: Investigador

En la Tabla I1l. LX muestra que el pardmetro de la duplicidad se cumple para todas las

columnas de la tabla TPM_TRAN las cuales superan el umbral de conformidad que es el

95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla I11.1.

o Parametro de Confiabilidad:

Tabla I11. LXI. Parametros de Confiabilidad -Tabla TPM_CUS

TPM_TRAN

CONSISTENCIA

CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD | (PRESICION + VALORES (0,6)INTEGRIDAD +
ACEPTABLES)/2 (0,4)CONSITENCIA
CODIGO 100% 100% 100%
CODIGO _CLIENTE | 100% 100% 100%
INL_AMT 100% 94,8485% 97,9394%

Elaborado por: Investigador

En la Tabla I11. LXI1 muestra que el pardmetro de la confiabilidad se cumple para todas las

columnas de la tabla TPM_TRAN las cuales superan el umbral de conformidad que es el

95% o superior como se establece y se detalla en la Tabla I1.1.
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Resultados finales.

. 100,00%
Tabla I11. LXIII. Resultados Finales
99,00% o e
TPM_ CUS R
DIMENSION | TOTAL 98 00%
INTEGRIDAD 100% '
CONSISTENCIA | 98,28% 97,00%
CONFIABILIDAD | 99,31% DIMENSIONES DE CALIDAD

Elaborado por: Investigador
B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura I11. 14. Resultados Finales
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados finales.

Después de realizar el analisis posterior a la limpieza de los datos utilizando la herramienta
Informatica en la tabla TPM_TRAN vy observando las Tablas H1.XI y I11.XLI podemos
evidenciar que las dimensiones examinadas han mejorado en su nivel de aceptabilidad para
indicar que los datos han mejorado en su calidad teniendo un porcentaje de 100% para la
dimension de integridad superando al analisis inicial en el cual se obtuvo 95,36% teniendo
una mejora del 4.64% en lo que se refiere a la duplicidad de datos, para la dimensién de
consistencia se han obtenido un 98.28% superando el analisis previo en el cual se obtuvo
93,83% con una mejora del 4,45% en lo que se refiere a la precision y validez de los datos,
ademas el nivel de confiabilidad se ha superado obteniendo 99,31% con la limpieza de los
datos en relacion al primer andlisis en el cual se obtuvo 94,75% superando esta dimension

en 4,56% con el uso de la herramienta mejorando asi los datos de esta tabla.
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3.4. RESULTADOS GENERALES POR PARAMETROS

3.4.1. Resultado general de los datos sin utilizar las herramientas de limpieza.

Tabla I11. LXIV. Resultados generales por parametro sin limpieza
INTEGRIDAD CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

TPM_CUS 90,19% 92,22% 91%

TRMEIBRAN 95,36% 93,83% 94.75%

Elaborado por: Investigador

En la Tabla Ill. LXV muestra el resultado de las dismensiones de calidad: integridad,
consistencia 'y confiabilidad en el analisis preliminar de los datos.

3.4.2. Resultado general de los datos al utilizar las herramientas de limpieza.

Tabla I11. LXVI. Resultados generales por parametro con la herramienta.

HERRAMIENTA / TABLA Integridad Consistencia Confiabilidad

TPM_CUS . . .
SOL Power 100% 99,07% 99,63%
TPM_TRAN 100% 98,08% 99,23%
TPM_CUS 100% 99,29% 99,71%

Data Integrator
TPM_TRAN 100% 98,28% 99,31%
. TPM_CUS 100% 99,29% 99,71%
Informatica

TPM_TRAN 100% 98,28% 99,31%

Elaborado por: Investigador



- 110 -

En la Tabla I1l. LXVII. muestra el resultado de las dismensiones de calidad: integridad,
consistencia y confiabilidad en el analisis preliminar de los datos.

Tabla TPM_CUS

1
CONFIABILIDAD
i Informatica
CONSISTENCIA H Data Integrator
i m SQL Power
INTEGRIDAD

99% 99% 100% 100%

Figura I11. 15. General Resultados por pardmetro.

Fuente: Investigador

Interpretacion de la grafica de resultado final por parametros para la tabla

TPM_CUS

Como se puede observar en la Figura Ill. 12 las dimensiones de calidad analizadas:
Integridad, Consistencia y Confiabilidad después de la utilizacion de las herramientas
para calidad de datos han mejorado de manera aceptable para cada una de las
dimensiones en lo que tinene que ver con superar valores nulos, corregir valores
invalidos y los registros duplicados la calidad de los datos en la tabla TPM_CUS se ha

afinado.
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Tabla TPM_TRAN

Informatica

CONSISTENCIA H Data Integrator

1 | I
CONFIABILIDAD H

m SQL Power

INTEGRIDAD

97% 98% 99% 100%

Figura I11. 16. General Resultados por pardmetro.

Fuente: Investigador

Interpretacion de la grafica de resultado final por parametros para la tabla

TPM_TRAN

Como se puede observar en la Figura Ill. 13 las dimensiones de calidad analizadas:
Integridad, Consistencia y Confiabilidad después de la utilizacion de las herramientas
para calidad de datos han mejorado de manera aceptable para cada una de las
dimensiones en lo que tinene que ver con superar valores nulos, corregir valores
invalidos y los registros duplicados, la calidad de los datos en la tabla TPM_CUS se ha

afinado.
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FRENTE A LAS HERRAMIENTAS SOFTWARE LIBRE

Los resultados de los criterios de comparacion con sus respectivos parametros se realizaran
en un cuadro comparativo de las herramientas DataCleaner, SQL Power, Oracle Oracle

Data Quality e Informatica, cuyas pruebas de desarrollo fueron realizadas bajo los mismo

escenario.

Los criterios y parametros de evaluacién para cada herramienta seran descritos a

continuacion:

Tabla I11. LXVIIL. Criterios y Parametros.

NO

Criterio

Parametro

Concepto

Compatibilidad. Acceso a datos.

Compresion correcta de
los componentes de la
herramienta y funciones
externas o sistemas de
administracion de datos.

Rendimiento.

Limpieza de datos.

Disminucién de
registros erréneos con
funciones de limpieza de
datos, eliminacion de
duplicados, etc.

Configuracion
de la
herramienta.

Aplicables a Ia
eleccion de cualquier
tipo de herramienta
(interfaz de uso, la
disponibilidad y el
lenguaje de ayuda).

Elaborado por: Investigador
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3.5.1. Definicién de los indicadores

En las siguientes tablas se mencionan los indicadores para cada parametro establecido en

la Tabla I11. LXIX, los mismos que seran analizados con el fin de entregar informacion

especifica.
Tabla I'11. LXX. Acceso a Datos.
ACCESO A DATOS.

Indicador Descripcion
Soporte a multiples NUmeros de motores de base de datos que soporta cada
bases de datos. herramienta.
Manipulacién con la Tiempo en configurar la conexion a la base de datos
base de datos.
Desempefio con la Manipulacién de los datos: tipos de datos y
base de datos. exploracion.

Elaborado por: Investigador

Tabla I11. LXXI. Tabla. I11. 1. Limpieza de Datos
LIMPIEZA DE DATOS.

Indicador Descripcion

Eliminacién de registros duplicados. Tiempo de configuracién y disminucién de
errores al eliminar registros duplicados para
cada herramienta.

Funciones de limpieza. Capacidad de emplear funciones de limpieza
y complejidad de uso.
Confiabilidad de la calidad de datos Resultados del uso de las funciones para la

limpieza de los datos.
Elaborado por: Investigador
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Tabla I11. LXXII. Configuracion de herramientas.
CONFIGURACION DE LA HERRAMIENTA.

Indicador Descripcién

Instalacién de la Tiempo de instalacion de cada herramienta.

herramienta.

Configuraciones. Tiempo de configuraciones adicionales en las

herramientas.

Documentacion. Existencia de suficiente informacién para el correcto

uso de las herramientas.

Elaborado por: Investigador
3.5.2. Criterio de Evaluacion.

La calificacion para cada parametro se determiné de acuerdo a la escala que se mostrara a
continuacion, lo cual nos permitié determinar la tecnologia que se adapta mejor para la

calidad de datos.

3.5.2.1. Valoracion cualitativa y cuantitativa.

Tabla 111. LXXIII. Valoracion.

Regular Bueno Muy Bueno Excelente

<70% >=70% y <80% >=80% Yy <95% >=95%

Elaborado por: Investigador

La evaluacion para los parametros es de acuerdo al tiempo y experiencia de desarrollo, para

lo cual la valoracion variaré entre uno y cuatro.
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3.5.2.2. Escala de valoracidn cualitativa y cuantitativa para los parametros

Tabla I11. LXXIV. Escala de Valoracion

Valor Cualitativo Valor Representativo
Insuficiente No Satisfactorio 1
Parcial Poco Satisfactorio 2
Suficiente Satisfactorio 3
Excelente Muy Satisfactorio 4

Elaborado por: Investigador

3.5.2.3. Equivalencias de los valores cuantitativos.
Tabla I11. LXXV. Equivalencia de valores.

1 2 3 4
Valor Cuantitativo T 10 113 T 820
Equivalencias 0.25 0.50 0.75 1

Elaborado por: Investigador

Para la realizacion de la comparacion se utilizara la siguiente nomenclatura:

W = Representa el puntaje obtenido por la herramienta DataCleaner.

X = Representa el puntaje obtenido por la herramienta SQL Power.

Y = Representa el puntaje obtenido por la herramienta Oracle Oracle Data Quality.
Z = Representa el puntaje obtenido por la herramienta Informatica.

M = Representa el puntaje sobre el cual sera evaluado el parametro.

Cdc = Representa el puntaje alcanzado de DataCleaner en el parametro.

Csp = Representa el puntaje alcanzado de SQL Power en el parametro.

Coi = Representa el puntaje alcanzado de Oracle Oracle Data Quality en el parametro.
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Cin = Representa el puntaje alcanzado de Informatica en el parametro.

Ct = Representa el puntaje por el cual es evaluado el parametro.

Pdc = Calificacion porcentual obtenida por DataCleaner.
Psp = Calificacidn porcentual obtenida por SQL Power.
Poi = Calificacion porcentual obtenida por Oracle Oracle Data Quality.

Pin = Calificacion porcentual obtenida por Informatica.

Phl = Calificacion porcentual obtenida por las herramientas libres.

Php = Calificacién porcentual obtenida por las herramientas propietarias.

Las formulas que se utilizaran en el proceso del analisis comparativo son las siguientes:

Cdc = ZW
Cspsz
Coi = ZY
Cin = ZZ
ce= Y

Pd _(Cdc
“=\ct

) * 100%

Csp
) +100%
Ct
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Coi
Poi = (—) £ 100%
Ct

Cin
Pin = (—) * 100%

Ct

Pdc + Psp
Phl = (—)

2

Poi + Pin

Phl = (—2 )

3.5.3. Anadlisis De Los Parametros De Comparacion

3.5.3.1. Acceso a datos

El acceso a la base de datos es un criterio muy importante, por lo cual se analizara los

aspectos necesarios para la manipulacion de los datos y acceso a 10s mismos.

e Soporte a multiples bases de datos: En este parametro se valorizard tomando en
consideracién los nimeros de motores de base de datos que soporta cada

herramienta, en base a la parte 1 de pruebas (Conexiones).

Tabla I11. LXXVI. Soportesa mulples base de datos.

Valoracion
Numero de Bases de datos que soporta Valoracion cualitativa
Hasta 2 No Satisfactorio
Hasta 3 Poco Satisfactorio
Hasta 4 Satisfactorio
>=5 Muy Satisfactorio

Elaborado por: Investigador
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e Manipulacién con la base de datos: En este parametro se valorizara de acuerdo al

tiempo en configurar la conexion a la base de datos, en base a la parte 1 de pruebas

(Conexiones).

Tabla I11. LXXVII. Manipulacién con la base de datos

Valoracion
Tiempo en minutos Valoracion cualitativa
16a20 No Satisfactorio
11a15 Poco Satisfactorio
6al0 Satisfactorio
lab Muy Satisfactorio

Elaborado por: Investigador

e Desempefio con la base de datos: Este parametro valorizara la manipulacién de los

datos tales como el soporte a varios tipos de datos y exploracion.

Tabla I11. LXXVII1. Desempefio con la base de datos.

Valoracion
Tiempo en minutos Valoracion Cualitativa
16 a20 No Satisfactorio
11a15 Poco Satisfactorio
6al10 Satisfactorio
lab Muy Satisfactorio

Elaborado por: Investigador
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Tabla I11. LXXIX. Resultados del Criterio para Herramientas Libres.

Parametros DataCleaner SQL Power
Valor Valor Valor Valor
Cualitativo Obtenido/4 Cualitativo Obtenido/4

Soporte a Muy 4 Muy 4
multiples DBMS Satisfactorio Satisfactorio

Manipulacion Muy 4 Muy 4
con laBD Satisfactorio Satisfactorio

Desempefio con No 1 Poco 2
laBD Satisfactorio Satisfactorio

Elaborado por: Investigador

Resultados del Criterio para Herramientas Propietarias

Tabla I11. LXXX. Resultados del Criterio para Herramientas Propietarias.

Oracle Data Quality Informaética
Parametros
Valor Valor Valor Valor
Cualitativo Obtenido/4 Cualitativo Obtenido/4
So,po_rte a Muy Muy
maltiples Satisfactorio 4 Satisfactorio 4
DBMS
Manipulacion Poco 3 Poco 2
con la BD Satisfactorio Satisfactorio
Desempefio con Muy 4 Muy 4
la BD Satisfactorio Satisfactorio

Elaborado por: Investigador

Interpretacion

Soporte para multiples bases de datos: El soporte desde la herramienta hacia la
administracion de la informacion mediante los distintos motores de base de datos es muy
importante, debido a que DataCleaner, SQL Power, Data Integrator e Informatica

soportan mas de 6 tipos de conexiones a motores de base de datos y otros tipos de
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conexiones, por lo que todas las herramientas han obtenido una calificacion de 4 puntos
que equivale a Muy satisfactorio.

Manipulacion con la base de datos: Este es un parametro que nos permite identificar la
eficiencia que presenta la tecnologia para conectarse a uno u otro motor de base de datos
por lo que el tiempo en realizar la conexion a la base de datos describe esta
caracteristica. Después de realizar las pruebas de conexidn respecto al tiempo, las
herramientas libres se lo puede implementar en un tiempo menor a cinco minutos, por
esta razon ambas herramientas obtienen una calificacién 4 puntos que equivale a Muy
satisfactorio, mientras que las herramientas propietarias se debe tener una configuracion
mas exhaustiva por esta razon ambas herramientas obtienen una calificacion de 2 puntos
que equivale a Poco Satisfactorio.

Desempefio con la base de datos: El desarrollo de los pruebas en las respectivas
Herramientas, nos permitié determinar el desempefio que posee cada tecnologia con la
base de datos. Puesto que el trabajo de exploracion de los datos de las herramientas
libres obtuvo una calificacion de 2 puntos que equivale a Poco Satisfactorio, no obstante
las herramientas de software propietario presenta una mejor manipulacion y facilidad en
la exploracién de los datos siendo estos desarrollados de mejor manera por esta razon

obtiene una calificacion de 4 puntos que equivale a Muy Satisfactorio.
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Calificacion

Calculo de los porcentajes.

Cdc = ZW
Csp = ZX
Coi = ZY
Cin = ZZ

Cdc
Pdc = ( ) * 100%
Ct
p (“% 100%
= E3
SP=\ce 0

Cdc:4+4+1=9
Cspid+4+2=10
Coi:4+3+4=11

Cin:4+2+3=10
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Ct:4+4+4=12

9
Pdc: (E) £ 100% = 75%

10
Psp: (—2) * 100% = 83.33%

11
Poi: (—) £100% = 91.66%
) +100% = 83.33%

83,33% 21.67% 83339

100% 75%

80%
60%
40%
20%

0%

Criterio: Acceso a Datos

W DataCleaner W Sql Power

@ Data Integrator B Informatica

Figura I11. 17. Representacion Gréfica.

Fuente: Investigador

Interpretacion de Resultados
Al realizar el andlisis de los resultados obtenidos de las calificaciones de cada indicador
para el criterio de acceso a datos se demostraron los diferencias existentes entre cada una

de las herramientas, observando en la Figura I11.14 se tiene como la mejor herramienta
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para este criterio a Oracle Data Quality con un porcentaje del 91.67% de la calificacion
total por encima de SQL Power e Informatica con 8.33% del porcentaje y dejando a
DataCleaner con apenas un 75% en lo que respecta al manejo de las conexiones,
manipulacion de los datos y desempefio al momento de trabajar con los estos, debido a

su factibilidad de uso y su amigabilidad en la interfaz grafica.

3.5.3.2. Limpieza de datos

La limpieza de los datos es muy importante para resolver los multiples problemas que

representan la mal calidad de los mismos, por lo cual analizaremos las distintas opciones

para su solucién.

e Eliminacion de registros duplicados: Este pardmetro se valorizara tomando en
consideracién el tiempo de configuracion y disminucion de errores al eliminar
registros duplicados para cada herramienta, en base a la parte de limpieza de

pruebas.

Tabla 111. LXXXI. Valoracién.

Valoracion
Tiempo en minutos Valoracion cualitativa
16a20 No Satisfactorio
11a15 Poco Satisfactorio
6al10 Satisfactorio
lab Muy Satisfactorio

Elaborado por: Investigador
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e Funciones de limpieza: Este parametro se valorizara tomando en consideracion la
capacidad de emplear funciones de limpieza y complejidad de uso tales como

eliminar caracteres especiales o valores nulos, etc.

Tabla 1. LXXXII. Valoracion en fuentes de limpieza.

Valoracién

Numero de funciones que posee la
herramienta

Valoracién cualitativa

Hasta 2 No Satisfactorio

Hasta 3 Poco Satisfactorio

Hasta 4 Satisfactorio
>=5 Muy Satisfactorio

Elaborado por: Investigador

Confiabilidad de los datos: Este pardmetro se valorizara tomando en consideracion

los resultados obtenidos de la limpieza de los datos en el escenario planteado.

Tabla I11. 58. Valoracion en fuentes de limpieza.

Valoracién

Resultados obtenidos

Valoracién cualitativa

<70%

No Satisfactorio

>=70% y <80%

Poco Satisfactorio

>=80% y <95%

Satisfactorio

>=95%

Muy Satisfactorio

Elaborado por: Investigador
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Valoraciones de limpieza de datos
Resultados del criterio para herramientas libres

Tabla I11. LXXXII1. Resultados del Criterio para Herramientas Libres.

DataCleaner SQL Power
Parametros v i
I alor I alor
Valor Cualitativo Obtenido/4 Valor Cualitativo Obtenido/4
Ellmln_auon No Satisfactorio 1 Muy Satisfactorio 4
e registros
Fulr)cm_nes de Poco Satisfactorio 2 Muy Satisfactorio 4
impieza
corily] s No Satisfactorio 1 Muy Satisfactorio 4
de los datos

Elaborado por: Investigador

Resultados del Criterio para Herramientas Propietarias

Tabla I11. LXXXIV. Resultados del Criterio para Herramientas Propietarios.

Oracle Data Integrator Informatica
Parametros v -
. alor o alor
Valor Cualitativo Obtenido/4 Valor Cualitativo Obtenido/4
EI|m|n_aC|0n Muy Satisfactorio 4 Satisfactorio 3
de registros
F“’?C'OPGS de Poco Satisfactorio 3 Satisfactorio 3
limpieza
eIl Muy Satisfactorio 4 Muy Satisfactorio 4
de los datos

Elaborado por: Investigador

Interpretacion

Eliminacion de registros duplicados: Para las herramientas libres el tiempo que toma

configurar la eliminacion de los registros duplicado es bueno pero las condiciones para
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DataCleaner son malas ya que son bajo demanda es decir que en la herramienta se exige el
pago por este servicio por esa razon se califico con un 1 punto lo que equivale a No
Satisfactorio, mientras que para la herramienta SQL Power el servicio viene incorporado en
la herramienta por esa razon se califico con 4 puntos lo que equivale a Muy Satisfactorio.
Para las herramientas propietario en el caso de Oracle Data Quality el tiempo de
configuracién es bueno por esa razon se calificd con 4 punto lo que equivale a Muy
Satisfactorio pero para Informatica el uso requiere de una configuracion exhaustiva por esa

razén se califico con 3 punto lo que equivale a Satisfactorio.

Funciones de limpieza: Para las herramientas libres como DataCleaner las funciones de
limpieza de datos no son muy buenas ya que no cuenta con muchas opciones para ello
por esa razon se calificd con 2 puntos lo que equivale a Poco Satisfactorio, mientras que
para SQL Power posee muchas funciones por esa razon se calificd con 4 puntos lo que
equivale a Muy Satisfactorio. Para las herramientas propietarias las funciones de
limpieza de datos son excelentes pero las configuracion de uso son algo complicadas por
esa razon se califico a las dos herramientas con 3 puntos lo que equivale a Satisfactorio.

Confiabilidad de los datos: Los resultados de esta valoracion se los puede visualizar en
la Tabla II1.LIII. Para las herramientas libres como DataCleaner la confiabilidad de los
datos no se pudo apreciar debido a que las funciones son bajo demanda y no se tomo en
cuenta a esta herramienta por lo que obtuvo la calificacion més baja 1 punto lo que
equivale a Poco Satisfactorio, mientras que, para SQL Power la confiabilidad de las
tablas en el escenario planteado super6 el 95% por lo que obtuvo una calificacion de 4 lo

que equivale a Muy Satisfactorio. Para las herramientas propietarias también cumplieron
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con un porcentaje superior al 95% por lo que obtuvieron una calificacion de 4 lo que

equivale a Muy Satisfactorio

Calificacion

Célculo de los porcentajes.

Cdc = ZW
Csp = ZX
Coi = ZY
Cin = ZZ
ct= )M

Cdc:1+2 +1=4

Cspid+4 + 4=12
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Coi:4+3 + 4=11
Cin:3+3 + 4=10

Ct:4+4+4=12

4
Pdc: (E) +100% = 33.33%
12
Psp: (—) £ 100% = 100%
12
11
10
Pin: (E) +100% = 83,33%

100,00%

83,33%

100,00%
80,00%
60,00%
40,00%
20,00%

0,00%

Criterio: Limpieza de Datos

W DataCleaner B Sql Power [ Data Integrator M Informatica

Figura I11. 18. Respresentacion Gréfica.
Fuente: Investigador

Interpretacion de Resultados
Al realizar el analisis de los resultados obtenidos de las calificaciones de cada indicador
para el criterio de limpieza de datos se demostraron los diferencias existentes entre cada

una de las herramientas, y observando la Figura I11.XV se tiene como la mejor
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herramienta para este criterio a SQL Power con un porcentaje del 100% de la
calificacion total por encima de Data Integrator con 8,33% del porcentaje, ademas
Informatica con el 83,33% y DataCleaner con el 33,33% de la calificacion en lo que
respecta a la confiabilidad de los datos después de una limpieza.

3.5.3.3.Configuracién de la herramienta

El proceso de instalacion y configuracion de las herramientas es un criterio fundamental
para la utilizacion de las mismas en la obtencion de los mejores resultados de nuestros

anélisis.

e Instalacion de la herramienta: Este parametro se valorizard& tomando en
consideracién el tiempo de instalacion, en base a la parte de instalacion de las

pruebas.

Tabla I11. LXXXV. Valoracién para instalacion de la herramienta .

Valoracion
Tiempo en minutos Valoracion cualitativa
16a20 No Satisfactorio
11a15 Poco Satisfactorio
6al0 Satisfactorio
lab Muy Satisfactorio

Elaborado por: Investigador
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e Configuraciones: Este parametro se valorizard tomando en consideracion el tiempo
de configuraciones adicionales en las herramientas, en base a la parte de instalacion

de las pruebas

Tabla 1. LXXXVI. Valoracion para la Configuracioon .

Valoracion
Tiempo en minutos Valoracion cualitativa
16a20 No Satisfactorio
11a15 Poco Satisfactorio
6al0 Satisfactorio
lab Muy Satisfactorio

Elaborado por: Investigador

e Documentacion: Este pardmetro se valorizar4 tomando en consideracion si existe

suficiente informacion para el correcto uso de las herramientas.

Tabla 111. LXXXVII. Valoracién en la Documentacion.

Valoracion
Publicaciones Valoracion cualitativa
La herramienta no provee manuales No Satisfactorio
La herramienta provee manuales Poco Satisfactorio

La herramienta provee manuales y ayuda en linea Satisfactorio

La herramienta provee todo tipo de informacion Muy Satisfactorio

Elaborado por: Investigador
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Tabla I11. LXXXVIII. Resultados de los criterios para herramientas libres .

DataCleaner SQL Power
Parametros
Valor Valor Valor Valor
Cualitativo Obtenido/4 Cualitativo Obtenido/4

Instalauo_n il No Satisfactorio 4 _Muy . 4

herramienta Satisfactorio

. . Poco Muy

Configuraciones Satisfactorio 4 Satisfactorio 4
Documentacion Satisfactorio 3 No Satisfactorio 1

Elaborado por: Investigador

Resultados del Criterio para Herramientas Propietarias

Tabla I11. LXXXIX. Resultados de los criterios para herramientas propietarias .

Satisfactorio

Satisfactorio

Oracle Data Integrator Informatica
Parametros
Valor Valor Valor Valor
Cualitativo Obtenido/4 Cualitativo Obtenido/4

Instalamo_n de la Satisfactorio 3 Satisfactorio 3

herramienta
Configuraciones Satisfactorio 4 Satisfactorio 3
Documentacion Muy 4 Muy 4

Interpretacion

Instalacion de la herramienta: En las herramientas libres no se requieren de una

instalacion exhaustiva por esa razon se califico con 4 puntos lo que equivale a Muy

Elaborado por: Investigador
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Satisfactorio para las dos herramientas. Para las herramientas propietarias la instalacion
toma varios minutos por esa razon se califico con 3 puntos lo que equivale a
Satisfactorio para las dos herramientas.

Configuraciones: En las herramientas libres no se requieren de una configuracién
previa por esa razon se calificd con 4 puntos lo que equivale a Muy Satisfactorio para las
dos herramientas. Para las herramientas propietarias si se requiere de configuraciones
adicionales para Data Integrator no lleva mucho tiempo su configuracion por esa razén
se califico con 4 puntos lo que equivale a Muy Satisfactorio, mientras que la
configuracién en informatica si se necesita de un poco mas de tiempo por esa razon se

calificé con 3 puntos lo que equivale a Satisfactorio.

Documentacion: Para las herramientas libres en el caso de DataCleaner la herramienta
si se cuenta con la documentacion necesaria para su uso por esa razon se calificé con 3
puntos lo que equivale a Satisfactorio, mientras que para SQL Power la herramienta no
cuenta con la documentacion necesaria y es muy dificil de conseguir por esa razon se
calificé con 1 punto lo que equivale a No Satisfactorio Para las herramientas propietarias
la documentacion es muy buena por esa razén se califico con 4 puntos lo que equivale a

Muy Satisfactorio para las dos herramientas.



-133 -

Calificacion

Célculo de los porcentajes.

Cdc = ZW
Csp=ZX
Coi = ZY

Cdc:4+4+3=11
Csp:4+4+1=9

Coi:3+4+4=11
Cin:3+3+4=10

Ct:4+4+4=12
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*100% = 91.67%

9
Psp: (—) *100% = 75%

11
Poi: (—) *100% = 91.67%
) * 100% = 83.33%

91,67% 91,67%

100,00%
80,00%
60,00%
40,00%
20,00%

0,00%
Criterio: Configuracion de la
Herramienta

W DataCleaner M Sql Power [ Data Integrator W Informatica

Figura I11. 19. Resultados

Fuente: Investigador.

Interpretacion de Resultados

Al realizar el andlisis de los resultados obtenidos de las calificaciones de cada indicador
para el criterio de configuracion de la herramienta se demostraron los diferencias
existentes entre cada una de las herramientas, y observando la Figura I11.16 se tiene
como las mejores herramientas para este criterio a Oracle Data Quality y DataCleaner

con un porcentaje del 91.67% de la calificacion total por encima de Informatica con
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8.33% del porcentaje, ademas SQL Power con el 75% de la calificacion en lo que
respecta la instalacion de cada herramienta y la configuracion después de cada
instalacion ademéas de proveer una buena documentacion para la realizacion de este

trabajo.

3.5.3.4. Puntajes Alcanzados

Después del anélisis de los indicadores propuestos, mediante la aplicacion de
experimentacion y observacion en la construccion del prototipo, se obtuvieron como
resultado valores cuantitativos que reflejan el desenvolvimiento de cada una de las

herramientas de acuerdo a sus caracteristicas en funcion a la desempefio del desarrollo.
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Tabla de resultados obtenido en el analisis:

La Tabla I11.LXV1 es una consolidacion de los resultados obtenidos en el andlisis realizado los cuales se detallan en las tablas:

Tabla 1. LIV, Tabla 111.LV, Tabla HI.LVIII, Tabla HI.LEX, Tabla I1.LXIV y Tabla I11.LXV.

Tabla I11. XC. Tabla de resultados.

Herramientas
Criterios Parametros Indicadores F,’e§os
Oracle Maximos
DataCleaner SQL Dat_a Informatica
Power Quality
Soporte a multiples bases 4 4 4 4 4
de datos
Manipulacién con la base
Compatibilidad Acceso a datos. de datos 4 4 3 2 4
Desempefio con la base de
datos 1 2 4 4 4
EI|m|naC|or_1 de registros 1 4 4 3 4
duplicados
Limpieza de Funciones de limpieza 5 4 3 3 4
Rendimiento SElES
Confiabilidad de los datos 1 4 4 4 4
Configuracion Instalauqn de la 4 4 3 3 4
de la herramienta.
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Herramientas
o . , . Pesos
Criterios Parametros Indicadores Oracle MAximos
DataCleaner SQL Dat_a Informatica
Power Quality

herramienta. Configuraciones. 4 4 4 3 4

Documentacion. 3 1 4 4 4

e 27 31 33 30 36

Promedios Totales 3 3,44 3,67 3,33 4
Totales en porcentaje 75% 86% 91,75% 83,25% 100%

Elaborado por: Investigador
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Resultados generales por parametros

La Tabla II.LLXVII se obtubo de consolidar los resultados por parametos de cada

herramienta en el analisis antes realizado, los datos se obtubieron de los resultados

mostrados en las figuras: Figura I11.XIV, Figura 111.XV, Figura I11.XVI.

Tabla I11. XCI. Resultados generales por Parametro.

Acceso a Limpieza de Configuracion de la
datos. datos. herramienta.
DataCleaner 75% 33,33% 91.67%
SQL Power 83.33% 100% 75%
Oracle 91.67% 91.67% 91.67%
Informatica 83.33% 83,33% 83.33%

Elaborado por: Investigador

100% -
90%
80%
70%
60%
50% A
40% -
30%
20%
10% -

H DataCleaner
m SQL Power
m Data Integrator

B Informatica

0%

Acceso a datos.

Limpieza de Configuracion de
datos. la herramienta.

Figura I11. 20. Resultados generales por Parametros.

Fuente: Investigador
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Interpretacion de los resultados generales por parametros.
En la Figura 111.17 se muestra la grafica estadistica del resultado final de la comparacion
de las de las herramientas para calidad de datos DataCleaner, SQL Power, Oracle Data

Quality e Informatica donde se muestra los resultados obtenido para cada uno de los

criterios los cuales se detallan en la Tabla IH1.LXVII.

Resultado final de cada herramienta

91,75%

86% 83,25%

100%
80%
60%
40%
20%

0%
RESULTADO FINAL DE LAS
HERRAMIENTAS

W DataCleaner B Sql Power M Data Integrator M Informatica

Figura I11. 21. Resultados generales de Resultados Finales.

Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados finales.

En el Figura 111.18 se puede observar el resultado final del analisis de las herramientas
donde muestra la herramienta con mejores ventajas en el momento de realizar un proyecto
de calidad de datos los resultados obtenidos fueron, para Oracle Data Quality se obtuvo el
mejor resultado de entre todas las herramientas analizadas con un 91,75% por encima de

SQL Power la cual obtuvo 86% la cual se ubico en el segundo lugar en este analisis dejado
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a Informatica Data Quality con un 83,25% en el tercer lugar de este andlisis y al final
DataCleaner con 75%. Con los resultados obtenidos se puede deducir que las herramientas
con las cuales se puede continuar la siguiente fase de este estudio son las tres primeras
debido a su facilidad de uso y por contar con todas las ventajas que se necesitan en este
estudio.

Resultado entre herramientas libres y propietarias

La Tabla II.LXVIlles el resultado de consolidar la Tabla I.LXVII y agrupard las
herramientas en su respectivo grupo de herramienta: libres DataCleaner y SQL Power y
propietarias Oracle Data Quality e Informatica.

Tabla I11. XCII. Resultados entre herramientas.

Herramientas Libre Herramientas Propietaria
Valor Valor Valor Valor
Representativo Calificativo Representativo Calificativo
Porcentaje final 80,50% Muy Bueno 87,50% Muy Bueno

Elaborado por: Investigador

90,00%
85,00%
80,00%

75,00%

Resutado Final entre
herramiantas

W Herramientas Libre B Herramientas Propietaria

Figura I11. 22.. Resultados entre herramientas.

Fuente: Investigador
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Interpretacion de resultados entre herramientas

En la Figura 111.19 se puede visualizar que las herramientas propietarias Oracle Data
Quality e Informatica han superado a las herramientas libres DataCleaner y SQL Power en
este analisis de comparacion con los criterios establecidos y analizados en el mismo
escenario de prueba obteniendo 87,5% para las herramientas propietarias en comparacion
con el 80,5% que obtuvo las herramientas libres dejando como resultado que en la
generacion de un proyecto de calidad de datos seria recomendable la utilizacion de las

herramientas propietarias segun el estudio realizado en esta investigacion.

3.6. Anadlisis de Resultados

Los resultados que presenta cada herramienta al establecer los mismos criterios y
parametros en el escenario de prueba son claros debido a que las herramientas Oracle
Data Quality, Informatica, DataCleaner y SQL Power presentan caracteristicas similares
y se puede conocer la herramienta que se adapta de mejor manera a un proceso de

calidad de datos.

Luego de la interpretacion de los resultados realizados anteriormente se destacan las
herramientas Data Integrator, Informatica y SQL Power para realizar un proceso de
limpieza adecuado, ideal para desarrollar el proceso de limpieza para la base de datos
OASIS con los objetivos planteados al principio de la tesis, debido a que las
herramientas antes mencionadas presenta grandes caracteristicas en la conexion de base
de datos con soporte para varias plataformas, exploracion de datos, manejo de datos mas

optimo, proceso de instalacion y configuracion con los entornos de trabajo.



CAPITULO IV

APLICACION DE LA METODOLOGIA SlI- ESPOCH EN LA BASE DE DATOS
OASIS.

El presente capitulo tiene como objetivo aplicar la limpieza de datos y garantizar la calidad

de la informacidn en la base de datos OASIS, para lo cual se utilizard4 la metodologia S1I —

ESPOCH propuesto por Margarita Isabel Solis Velasco en su trabajo “PROPUESTA

METODOLOGICA PARA LA GESTION DE LA CALIDAD DE DATOS EN

PROYECTOS DE INTEGRACION”.

La Metodologia SII-ESPOCH propone las siguientes fases: Fase 1: Estudio y preparacion.,
fase 2: Andlisis de la informacion., fase 3: Evaluacion y analisis inicial de calidad de
datos., fase 4: Limpieza de datos., fase 5: Evaluacion y analisis final de calidad de datos.,

fase 6: Mejoramiento y prevencion., fase 7: Seguimiento y control.

Para el estudio, se inici6, con la preparacion del proyecto para lo cual se presentan todas
las fuentes de datos preparados para luego pasar al proceso de evaluacion de los mismos.
Posterior se procede con la limpieza de datos y posteriormente la evaluacion y analisis de

los resultados para de esta manera establecer planes de mejora y control.
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4.1. FASE I.ESTUDIO Y PREPARACION

4.1.1. Etapa 1.1 Planificar

Estructura del proyecto para la gestion de calidad de datos.

Nombre del Proyecto: Calidad de Datos SII-ESPOCH

Fecha: 01 de Febrero 2014

Realizado por: Carlos Javier Medina Benalcazar.

Recurso Humano:

Jefe del Proyecto: Ing. Paul Paguay

Analista — Desarrollador: Carlos Javier Medina B.

Recursos Primarios:

Estacion de Trabajo para desarrollo

PC Intel Core 15 8GB RAM

Herramientas de desarrollo para calidad de datos

e Perfil de datos
o DataCleaner
e Limpieza

o Informatica Data Quality
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Objetivo:
e Gestionar Calidad de datos para la base de datos OASIS.
Propdsito:
e Obtener datos de calidad en la fuente.
Justificacion del proyecto:

Los datos historicos con los que cuenta la institucion se encuentran almacenados con una
serie de errores lo cual causa datos de mala calidad por lo que es necesario gestionar esta

informacion de tal manera que no cause problemas en el momento de su uso.
Ambito del Proyecto:

La informacién es uno de los activos mas importantes de un negocio y, cada vez mas,

acceder a informacion de calidad de una manera eficaz resulta una necesidad primordial.

El presente proyecto se centra en la gestion de la calidad de datos de la base de datos
OASIS que permita a las personas interesadas que laboran en la institucion acceder a

informacion precisa y confiable.®
Plan y cronograma de trabajo

A continuacién se indica el cronograma de trabajo que se aplicara para el desarrollo del

proyecto para cada una de las fases:

* Tomado de: http://www.partenon.net/proyectos/Descripcion_completa_Proyecto_3.pdf
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o Made _  MNombre de tarea . |Duracién _ |Comienzo - |Fin - |Pre
de

1 b o ESTUDIO Y 5 dias lun 06/01/14 vie 10/01/14
PREPARACION

2 b o AMNALISIS DE LA 10 dias sdb 11/01/14  jue 23/01/14
INFORMACION

3 b o EVALUACION ¥ ANALISIS 10 dias vie 24/01/14  jue 06/02/14
INICIAL

4 E LIMPIEZA DE DATOS 15 dias vie 07/02/14  jue 27/02/14

= o EVALUACION Y ANALISIS 10 dias vie 28/02/14  jue 13/03/14
FINAL

L= o MEJORAMIENTO Y 5 dias vie 14/03/14  jue 20/03/14
PREVENCION

7 b o SEGUIMIENTO Y 5 dias vie 21/03/14  jue 27/03/14
CONTROL

Figura IV. 1. Cronograma de Trabajo.

Fuente: Investigador

4.1.2. Etapa 1.2 Identificar el Negocio

Entre las principales tareas que se debe realizar es el estudio del negocio para saber de esta
manera en que rumbo se encuentra y de qué manera se puede aportar a cumplir con los

objetivos deseados.

¢ Informacién General acerca del Negocio
Nombre del Negocio: Escuela Superior Politécnica de Chimborazo

e Mision: “Ser una institucion universitaria lider en la Educacion Superior y en el
soporte cientifico y tecnoldgico para el desarrollo socioeconémico y cultural de la
provincia de Chimborazo y del pais, con calidad, pertinencia y reconocimiento social".

e Vision: "Formar profesionales competitivos, emprendedores, conscientes de su
identidad nacional, justicia social, democracia y preservacién del ambiente sano, a
través de la generacién, transmision, adaptacion y aplicacién del conocimiento

cientifico y tecnolégico para contribuir al desarrollo sustentable de nuestro pais".
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OBJETIVOS

Lograr una administracion moderna y eficiente en el ambito académico, administrativo
y de desarrollo institucional.

Establecer en la ESPOCH una organizacion sistémica, flexible, adaptativa y dinamica
para responder con oportunidad y eficiencia a las expectativas de nuestra sociedad.
Desarrollar una cultura organizacional integradora y solidaria para facilitar el
desarrollo individual y colectivo de los politécnicos.

Fortalecer el modelo educativo mediante la consolidacion de las unidades académicas,
procurando una mejor articulacion entre las funciones universitarias.

Dinamizar la administracion institucional mediante la desconcentracion de funciones y
responsabilidades, procurando la optimizacion de los recursos en el marco de la Ley y
del Estatuto Politécnico.

Impulsar la investigacion basica y aplicada, vinculandola con las otras funciones
universitarias y con los sectores productivos y sociales.

Promover la generacion de bienes y prestacion de servicios basados en el potencial

cientifico-tecnoldgico de la ESPOCH.

Tecnologia Involucrada: La tecnologia que utiliza la institucién para la
administracion y almacenamiento de datos es: SQL Server 2008 para el

almacenamiento de la Informacion de la Institucion.
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4.2. FASE Il. ANALISIS DE LA INFORMACION

4.2.1. Etapa 2.1 Plan de captura de datos

Captura de datos

Tabla IV. I. Captura de Datos

Datos Método de acceso Herramientas

BD OASIS | Restauracién del back up de la BD | SQL SERVER 2008

Elaborado por: Investigador
4.2.2. Etapa 2.2 Datos Disponibles

En la institucion el ciclo de vida se puede evidenciar de la siguiente manera:

ﬁ GENERACICN
L

l DISTRIBUCION A

Figura IV. 2. Ciclo de Vida
Fuente: Investigador

e Diagrama de flujo de datos

En la figura V.6 se muestra como entidades de la institucion mediante un Diagrama de Flujo

de Datos - DFD de nivel 1:
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ESTUDIANTE ‘

RECCOPILACICN DE

INFORMACION

INGRESCMODIFICACTONE
LIMINACION DE DATCE CEL

ESTUDIANTE

Figura IV.3. Diagrama de Flujo
Fuente: Investigador

En las tablas: Tabla IV. Il 'y Tabla IV. 1l que se muestran a continuacion se indica el nivel

de detalle del diagrama de flujo de datos expuesto anteriormente:

Tabla IV. IV.Detalle del diagrama de flujo

ALTO
NIVEL DETALLE DETALLE COMPLETO
Datos Ingreso, Modificacion, Eliminacion. Utilizacion de los datos del
Estudiante.
Fuente: Metodologia SII-ESPOCH
Tabla IV. V. Detalle del diagrama de flujo
ALTO NIVEL DETALLE DETALLE COMPLETO

Secretarias

Manipulacién de los

datos.

Utilizacién de los datos del Estudiante para procesos
que realiza la institucion que pueden ser inscripciones

y matriculacion.

Fuente: Metodologia SII-ESPOCH
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Tabla IV. VI. Informacion para el Flujo de Datos.

Quien colecciona | Que datos son | Quienusa | Donde estan Quienesel Frecuencia de
Nombre del los datos coleccionados | los datos almacenados propietario actualizacion de
Departamento/Negocio los datos de los datos los datos
ESPOCH Administradores | Estudiantes Secretarias | Servidores ESPOCH Semestral

de base de datos

Docentes
Periodos
Notas
Semestres
Cursos
Inscritos
Estados
Evaluaciones
Examenes
Horarios
Pensum
Permisos
Requisitos
Materias

de la

institucion

Fuente: Metodologia SII-ESPOCH
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4.2.3. Etapa 2.3 Especificacion de datos
e Ambito de Especificaciones de datos

En la siguiente tabla se indica las especificaciones de datos con los que cuenta la

institucién actualmente:

Tabla IV. VII.Especificacion de Datos

Especificacion Existe Especificacion | Evaluar la calidad de la especificacion
Estandares de datos No Si
Modelos de datos Si Si
Reglas de negocio No Si
Metadatos Si Si
Referencia de datos No Si

Fuente: Metodologia SII-ESPOCH

e Nivel de madurez de la calidad de datos

La institucion en cuanto a calidad de datos se encuentra en el nivel 2, ya que no existe
un proyecto anterior de mejorar de calidad de datos lo cual causa problemas en los
procesos administrativos. Pero para el personal que labora en la institucion es de vital

importancia contar de inmediato con una gestion de calidad de datos eficiente.

4.3. FASE IlIl. EVALUACION Y ANALISIS INICIAL DE LOS DATOS

4.3.1. Etapa 3.1 Obtencion de requisitos

Para obtener los requerimientos de la calidad de datos del negocio se procedio a
analizar los datos de trabajo con los involucrados en el proyecto.

e Requerimientos de la calidad de datos

Los requerimientos que se solicitaron en el analisis de los datos con el Ing. Paul Paguay
jefe del proyecto se resume en la siguiente tabla los mismos que fueron facilitados por

el administrador del Sistema OASIS:



- 151 -

Tabla IV. VIII. Requisitos.

N° Problemas Tabla(s) Columna(s) | Requerimientos | Accion Herramientas
1 Datos NULL | CESTUD CEDIDE Medir la cantidad | Sustituir  por
y blancos Estudiantes DIRPER de valores nulos | valores
Docentes DIRCUR o blancos. referenciales.
Periodos strCedula
Notas_Examenes
Matriculas
Materias
Evaluaciones
2 Datos CESTUD CEDIDE Medir la cantidad | Valores
incompletos Estudiantes strCedula de registros | referenciales en
Docentes incompletos. caso de
Periodos encontrar
Notas_Examenes cedulas sin la
Matriculas longitud exacta.
Materias Ejemplo
Evaluaciones 999999999-9
3 Datos CESTUD CEDIDE Medir la cantidad | Eliminar los
duplicados Estudiantes strCedula de registros | registros
Docentes duplicados. duplicados -DataCleaner
Periodos conservando el | -SQL Power
Notas_Examenes mayor numero | -Data Integrator
Matriculas de informacion. | -Informatica
Materias
Evaluaciones
4 Inconsistenci | CESTUD FECING Medir el nivel de | Reducir las
aen los datos | Estudiantes inconsistencias inconsistencias
Docentes en los datos en el nivel que
Periodos sea necesario.
Notas_Examenes Valor
Matriculas referencial
Materias 1900-01-01
Evaluaciones
5 Datos sin | CESTUD strEmail Medir la cantidad | Estandar
estandar. Estudiantes de registros se | definido:
Docentes encuentra con | Nombres y
Periodos minusculas y | direccion  con
Notas_Examenes mayusculas. mayusculas.
Matriculas Email con
Materias mindsculas.

Evaluaciones

Elaborado por: Investigador

En los requerimientos antes revisados se tomaron en cuenta las tablas las que se detallan

en la IV. IX debido a su nivel de importancia dentro de este analisis de calidad e

importancia en el negocio ya que existen tablas que son solo utilizadas para la

parametrizacion de otras tal como la tabla Sexos, Titulos, etc. Las cuales no seran

tomadas en cuenta en este estudio.
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Datos del sistema académico:

Tabla V. X.Datos del Sistema

TABLA REGISTROS
CESTUD 3597
Estudiantes 2286
Docentes 100
Periodos 56
Notas_Examenes 99099
Matriculas 16592
Materias 222
Evaluaciones 17801

Elaborado por: Investigador

4.3.2. Etapa 3.2 Medicion de Datos

Perfilado de datos

Para realizar el perfilado de los datos se utilizo las siguientes herramientas software:

e Data Cleaner2.1.1 (herramienta Open Source)

Configuracion:

Para empezar se necesita hacer una conexion a la base de datos con la que se va a
trabajar como muestra la Figura IV.3, para las bases de datos del Sistema Académico se

utiliza la Base de datos SQL Server 2008:
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4 Database connection | Datastore | DataCleaner ===
w Database connection
A

[tocalnost

Port: [1233

Instance (optional): [instance (optional)

Username:

|
|
Database: |esPoch-oasis ‘
\
|
\

Password:

My Test conne ctions ; Save datastore

E—
] Human Inference

Figura V. 3.Conexion a la Base de Datos
Fuente: Investigador

Ejecucion: Para realizar el andlisis de los datos se presiona el boton Analizar y se

procede a escoger las columnas que se analizaran como muestra la Figura IV .4,

3 -
3 -
3 _ ! 2
" .
o Tosdeacenes Craies .

 Camenes Mrvasdse

Pl e e

i

Figura IV. 4. Perfilado
Fuente: Investigador

Se puede visualizar la metadata de la tabla que se analizara y se selecciona el analizador

de datos para comenzar con el perfilado de los datos como se muestra en la Figura IV.5.
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8 braipsis job | Detallearer

pederence dal chat
Ik 5o ansiynis o [E5] v
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Configuracion_Carrera
Canlimaion_Evaluasion
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Eian

Eictado_Halersas

Figura IV. 5. Metadata
Fuente: Investigador

Se visualiza el resultado del analisis de los datos que se muestra en la Figura 1V.6.

o CRIZ5| Aoty ety | Do

Analysis resufts | OASS =
B ow Save reset

R TR T R T T A cT)
om count

Pl ccent . . . T . ¢ » = » m o o . =
bty sppercase ceem 1 o mw o il s o sss | ez ) wse o ) mw L s a
Frtvety bomercase count | s o ° : o ° . o o . o o 0 a
Tetal char comt | 2SH 665 SR 00 NSO NI I SSE%  SIOS MmN 3T 3w e
Jrax crs | s 1 s s w i s = s B 1 1 : u
o chars y s 1 @ 1 " B . 1 n 1 1 vyl e
Ay chars 5999 MM IIDE 135 DD IR 1L mem e » ' 1 1 mes
Pas whte spaces o s . n 4 . . ol s 3 1 ° ® . o[d
i whize spaces @ o 1 ' ° 0 1 ° ° * gl o e )
awg whete s Q8 X 10 LM 188 300 M LaM 633 e a o . 2
Uzercae chan o Sl A @ WD THY  ES] ST MERD 100 W W 1w a
Mapercase chars (oot fiest betters) 5 S04 0 S 0 025 0 I3 | 6366 | 4easE 0 L6 | saoae % o ° . a
Lrwercase chars & e o 3 o s 0 o o ens ° o . 9
Dt chan ¢ POmET s TR ' ' o 54 ° o s
Dacts cuey 1 N o m n e o wy m . o o . a
o e chars ¢ WM M MW NN em I ne S WM ow 9 v v e
Wond count 4. W97 0% AW I Je3 D86 s ISP e IMR W 3 W s
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Figura IV. 6. Resultado del Analisis
Fuente: Investigador
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Etapa 3.3 Andlisis de la calidad de datos iniciales

Evaluacion inicial de las fuentes de datos

Para el analisis de la calidad de los datos se tomaran en cuenta las dimensiones de
calidad, las mismas que fueron utilizadas para el analisis del escenario de pruebas de las
herramientas.

Los problemas que se presenten en las tablas de la base de datos OASIS afectan

determinadas dimensiones de calidad, las cuales se muestras a continuacion:

Tabla IV. XI. Criterios- Pardmetros y Métricas
Fuente: Investigador

Criterio Parametro Métrica
Precision. NUmero de registros nulos o blancos.
Consistencia.
Valores Aceptables. Cantidad de registros invalidos.
Integridad Duplicidad. Cantidad de registros duplicados.
Confiabilidad Confianza. (0.6) Integridad + (0.4) Consistencia.

Para medir el criterio de confiabilidad de los datos de cada tabla de la base de datos se
tomaran en cuenta las siguientes formulas:

Parametro de Precision.

Porcentaje de registros no nulos ni blancos dentro de un campo en una tabla.
Parametro de Valores Aceptables.

Porcentaje de registros con valores adecuados dentro de un campo en una tabla.
Parametro de Duplicidad

Porcentaje de registros unicos dentro de una tabla.
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Parametro de Confianza.
Para el analisis de la confianza se utilizara las formulas planteadas y utilizadas en el
Capitulo I11.
Donde se tiene la siguiente formula:
CFD = (0.6) INT + (0.4) CON
Donde:
CFD = CONFIABILIDAD
INT = INTEGRIDAD

CON = CONSISTENCIA

La consistencia se la puede obtener del promedio de valores obtenidos entre la precision
y los valores validos, de lo cual tenemos.

CON = (P+VA)/2
Doénde:

P = PRECISION

VA= VALORES ACEPTABLES

4.3.3. Analisis preliminar de la calidad de los datos de la base OASIS

Para obtener los resultados totales del anlisis de cada tabla de manera mas explicita al

revisar el ANEXO 2.

e CESTUD.

En la siguiente tabla se muestran los resultados del analisis de la calidad de datos para

la tabla CESTUD.
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Tabla IV. Xl11.Calidad de Datos en tabla CESTUD

TABLA CESTUD

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD
COLUMNA | INTEGRIDAD | (Precision + Valores (0.6) INTEGRIDAD +

Aceptables)/2 (0.4) CONSISTENCIA

APEEST 99% 99,81% 99,32%
FECING 99% 99,45% 99,18%
NOMPAD 99,05% 98,70% 98,91%
LUGNAC 99% 72,24% 88,30%
COLGRA 99% 99,99% 99,40%
BACHIL 99% 99,36% 99,14%
FECGRA 99% 32,47% 72,39%
CEDIDE 99% 50,08% 79,43%
CERMIL 99% 99,89% 99,36%
NUMTEF 99,19% 99,38% 99,27%
DIRPER 99% 50,00% 79,40%
DIRCUR 99% 87,06% 94,22%
DOCUME 99% 99,46% 99,18%
CODEST 99,11% 99,81% 99,39%

Elaborado por: Investigador

Resultados finales.

Tabla 1V. XI11.Resultado Final 100,00%
TABLA CESTUD
DIMENSION | TOTAL 50,00%
INTEGRIDAD 99,03% 80,00%
CONSISTENCIA | 84,84% 70,00%
CONFIABILIDAD | 93,35% DIMENSIONES
Elaborado por: Investigador B INTEGRIDAD M CONSISTENCIA  CONFIABILIDAD

Figura IV. 7. Resultado Final de la Tabla CESTUD
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el analisis preliminar de la tabla CESTUD vy observando la Tabla
IV.X se puede evidenciar que las dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto de
calidad dentro de sus datos como muestra la Figura 1V.8, pero los cuales se podrian

mejorar con el uso de las herramientas dedicadas a esta funcion.
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e DOCENTES

En la siguiente tabla se muestran los resultados del analisis de la calidad de datos para la

tabla Docentes.

Tabla IV. X1V. Resultados del Analisis - Tabla Docentes

TABLA DOCENTES
CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD | (Precision + Valores (0.6) INTEGRIDAD +

Aceptables)/2 (0.4) CONSISTENCIA
strCedulaMil 100% 53,50% 81,40%
strCarnetSeg 100% 52,50% 81,00%
strDireccion 100% 82,00% 92,80%
strTel 100% 79,00% 91,60%
strMail 100% 73,26% 89,30%
strwww 100% 70,50% 88,20%
strCodTipoSan 100% 50,00% 80,00%
strCodEstCiv 100% 99,00% 99,60%
strTitulos 100% 51,00% 80,40%
strCargos 100% 51,00% 80,40%
strCodTipTit 100% 95,00% 98,00%
strNacionalidad 100% 99,98% 99,99%
strNombres 100% 99,52% 99,81%
strApellidos 100% 99,50% 99,80%

Elaborado por: Investigador

Resultados finales.

90,16%

Tabla IV. XV.Resulta Final 100,00%
TABLA DOCENTES
DIMENSION | TOTAL 50,00%
INTEGRIDAD 100%
CONSISTENCIA | 75,41% 0,00%
CONFIABILIDAD | 90,16% DIMENSIONES
Elaborado por: Investigador [l INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura 1V. 8.Resultado Final de la Tabla docente
Fuente: Investigador
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Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el analisis preliminar de la tabla Docentes y observando la Tabla

IV.XII se puede evidenciar que las dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto

de calidad dentro de sus datos como muestra la figura IV.9, excepto para la dimension

de consistencia, pero los cuales se podrian mejorar con el uso de las herramientas

dedicadas a esta funcion.

e ESTUDIANTES

En la siguiente tabla se muestran los resultados del analisis de la calidad de datos para la

tabla Estudiantes.

Tabla IV. XVI. Resultados del Analisis - Tabla Estudiante

TABLA ESTUDIANTES

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores (0.6)INTEGRIDAD +

Aceptables)/2 (0.4)CONSISTENCIA
FECING 100% 99,37% 99,75%
strMail 100% 73,63% 89,45%
strDocumentacion 100% 50,00% 80,00%
strCodTit 100% 75,35% 90,14%
strCedulaMil 100% 99,15% 99,66%
strCodInt 100% 75,35% 90,14%
strNacionalidad 100% 99,98% 99,99%
strNombres 100% 99,52% 99,81%
strApellidos 100% 99,50% 99,80%

Elaborado por: Investigador

Resultados finales.

Tabla IV. XVII.Resultados

Finales
TABLA ESTUDIANTES
DIMENSION | TOTAL
INTEGRIDAD 100%
CONSISTENCIA | 85,76%
CONFIABILIDAD | 94,30%

Elaborado por: Investigador

100,00%
90,00%
80,00%

94,30%

70,00%

DIMENSIONES

B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura IV. 9.Resultado final Tabla Estudiantes

Fuente: Investigador
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Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el andlisis preliminar de la tabla Estudiante y observando la Tabla

IV.XIV se puede evidenciar que las dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto

de calidad dentro de sus datos como muestra la figura IV.10, excepto para la dimension

de consistencia, pero los cuales se podrian mejorar con el uso de las herramientas

dedicadas a esta funcion.

e MATERIAS

En la siguiente tabla se muestran los resultados del analisis de la calidad de datos para la

tabla Materias

Tabla IV. XVIII. Resultados del Analisis - Tabla Materias

TABLA MATERIAS

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD
COLUMNA | INTEGRIDAD (Precision + Valores (0.6)INTEGRIDAD +
Aceptables)/2 (0.4)CONSISTENCIA
srtCodigo 100% 100% 100%
strNombre 100% 100% 100%
dtFechaCreada 100% 100% 100%
dtFechaElim 100% 70,72% 88,29%
bInActiva 100% 100% 100%

Resultados finales.

Tabla V. X1IX. Resultados

Elaborado por: Investigador

Finales
TABLA MATERIAS
DIMENSION TOTAL
INTEGRIDAD 100%
CONSISTENCIA | 94,14%
CONFIABILIDAD | 97,66%

Elaborado por: Investigador

100,00%

95,00%

90,00%

DIMENSIONES

B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura IV. 10. Resultados Final- Tabla Materias
Fuente: Investigador
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Después de realizar el analisis preliminar de la tabla Materias y observando la Tabla

IV.XVI se puede evidenciar que las dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto

de calidad dentro de sus datos como muestra la figura IV.11, excepto para la dimension

de consistencia, pero los cuales se podrian mejorar con el uso de las herramientas

dedicadas a esta funcion.

e MATRICULAS

En la siguiente tabla se muestran los resultados del analisis de la calidad de datos para la

tabla Matriculas.

Tabla IV. XX. Resultados del Analisis - Tabla Matriculas
Fuente: Investigador

TABLA MATRICULAS

CONSISTENCIA

CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores (0.6)INTEGRIDAD +
Aceptables)/2 (0.4)CONSISTENCIA
sintCodigo 100% 100% 100%
strCodPeriodo 100% 100% 100%
strCodEstud 100% 100% 100%
strCodNivel 100% 100% 100%
strAutorizadaPor 100% 96,80% 98,72%
dtFechaAutorizada 100% 100% 100%
strCreadaPor 100% 96,80% 98,72%
dtFechaCreada 100% 100% 100%
strCodEstado 100% 100% 100%
strObservaciones 100% 50,03% 80,01%

Elaborado por: Investigador
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Resultados finales.

00,00%
Tabla IV. XXI.Resultado Final 100,00%
TABLA MATRICULAS
DIMENSION TOTAL 95,00%
INTEGRIDAD 100%

CONSISTENCIA | 94,36% 90,00%
CONFIABILIDAD | 97,75% DIMENSIONES
Elaborado por: Investigador

H INTEGRIDAD B CONSISTENCIA @ CONFIABILIDAD

Figura IV. 11. Resultado final - Tabla Matricula
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el analisis preliminar de la tabla Matriculas y observando la Tabla
IV.XVIII se puede evidenciar que las dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto
de calidad dentro de sus datos como muestra la figura 1V.12, excepto para la dimensién
de consistencia, pero los cuales se podrian mejorar con el uso de las herramientas

dedicadas a esta funcion.

e EVALUACIONES

En la siguiente tabla se muestran los resultados del anlisis de la calidad de datos para la

tabla Evaluaciones.

Tabla IV. XXII. Resultados del Andlisis - Tabla Evaluaciones

TABLA EVALUACIONES
CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores (0.6)INTEGRIDAD +

Aceptables)/2 (0.4)CONSISTENCIA
sintCodMatricula 100% 100% 100%
strCodPeriodo 100% 100% 100%
strCodMateria 100% 100% 100%
bytNotal 100% 100% 100%
bytNota2 100% 100% 100%
bytNota3 100% 100% 100%
strObservaciones 100% 50%% 75%

Elaborado por: Investigador
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Resultados finales.

Tabla IV. XXII1. Resultado Final

100,00%
TABLA EVALUACIONES 95 00%
DIMENSION TOTAL '
INTEGRIDAD 100% 90,00%
CONSISTENCIA | 92,86% 85,00%
CONFIABILIDAD | 96,43% DIMENSIONES

Elaborado por: Investigador B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura V. 12.Resultado final
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el andlisis preliminar de la tabla Evaluaciones y observando la
Tabla IV.XX se puede evidenciar que las dimensiones examinadas tienen un porcentaje
alto de calidad dentro de sus datos como muestra la figura 1V.13, excepto para la
dimension de consistencia, pero los cuales se podrian mejorar con el uso de las

herramientas dedicadas a esta funcion.

e NOTAS EXAMENES

En la siguiente tabla se muestran los resultados del analisis de la calidad de datos para la

tabla Notas_Examenes.

Tabla IV. XXIV. Resultados del Andlisis - Tabla Notas Examenes

TABLA NOTAS EXAMENES

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD
COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores (0.6)INTEGRIDAD +
Aceptables)/2 (0.4)CONSISTENCIA
sintCodMatricula 100% 100% 100%
strCodPeriodo 100% 100% 100%
strCodMateria 100% 100% 100%
strCodTipoExamen 100% 100% 100%
bytAcumulado 100% 100% 100%
bytNota 100% 99,14% 99,67%
strCodEquiv 100% 100% 100%
strObservaciones 100% 52,69% 81,08%

Elaborado por: Investigador
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Resultados finales.

Tabla IV. XXV. Resultado Final

TABLA NOTAS_EXAMENES 100,00%
DIMENSION TOTAL

INTEGRIDAD 100% 95,00%
CONSISTENCIA 93,98%
CONFIABILIDAD 97,59% 90,00%

Elaborado por: Investigador DIMENSIONES

B INTEGRIDAD M CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura IV. 13.Resultado final - Tabla Notas
Ex&menes
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el analisis preliminar de la tabla Notas_Examenes y observando la
Tabla IV.XXIl se puede evidenciar que las dimensiones examinadas tienen un
porcentaje alto de calidad dentro de sus datos como muestra la figura 1V.14, excepto
para la dimensién de consistencia, pero los cuales se podrian mejorar con el uso de las

herramientas dedicadas a esta funcion.

e PERIODOS

En la Tabla IV. XXVI se muestran los resultados del andlisis de la calidad de datos para

la tabla Periodos.
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Tabla IV. XXVII. Resultados del Analisis - Tabla Periodos

TABLA PERIODOS

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD
COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores (0.6)INTEGRIDAD +
Aceptables)/2 (0.4)CONSISTENCIA
strCodigo 100% 100% 100%
strDescripcion 100% 100% 100%
dtFechalnic 100% 100% 100%
dtFechaFin 100% 100% 100%
sintUltNumMat 100% 100% 100%
strCodPensum 100% 100% 100%
bInTransicion 100% 100% 100%
blnVigente 100% 100% 100%
dtFechaTopeMatOrd 100% 58,93% 83,57%
dtFechaTopeMatExt 100% 58,93% 83,57%
dtFechaTopeMatPro 100% 58,93% 83,57%
dtFechaTopeRetMat 100% 58,93% 83,57%
strCodReglamento 100% 100% 100%

Resultados finales.

Tabla IV. XXVIII. Resultado Final

TABLA PERIODOS

DIMENSION | TOTAL
INTEGRIDAD 100%
CONSISTENCIA | 87,36%
CONFIABILIDAD | 94,94%

Elaborado Por: Investigador

Elaborado por: Investigador

100,00%
95,00%
90,00%
85,00%

80,00%

DIMENSIONES

M INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura IV. 14. Resultado final - Tabla Periodos
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el andlisis preliminar de la tabla Periodos y observando la Tabla IV.

XXIX se puede evidenciar que las dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto de

calidad dentro de sus datos como muestra la figura 1V.15, excepto para la dimension de

consistencia, pero los cuales se podrian mejorar con el uso de las herramientas

dedicadas a esta funcion.
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4.3.4. Etapa 3.4 Politicas Internas De Calidad

Tabla V. XXX. Politicas internas de calidad

N° | Problemas Tabla(s) Columna(s) | Politicas
1 | Datos NULL y | CESTUD CEDIDE Sustituir por valores referenciales.
blancos Estudiantes DIRPER CEDIDE=999999999-9
Docentes DIRCUR StrCedula=999999999-9
Periodos strCedula DIRPER, DIRCUR y
Notas_Examenes strObservaciones se remplazara con
Matriculas la palabra DESCONOCIDO
Materias
Evaluaciones
2 | Datos CESTUD CEDIDE Valores referenciales en caso de
incompletos Estudiantes strCedula encontrar cedulas sin la longitud
Docentes exacta. Ejemplo 999999999-9
Periodos Para valores numéricos la referencia
Notas_Examenes sera0
Matriculas
Materias
Evaluaciones
3 | Datos CESTUD CEDIDE Eliminar los registros duplicados
duplicados Estudiantes strCedula conservando el mayor numero de
Docentes informacion.
Periodos
Notas_Examenes
Matriculas
Materias
Evaluaciones
4 | Inconsistencia CESTUD FECING Reducir las inconsistencias en el
en los datos Estudiantes strTel nivel que sea necesario.
Docentes Valor referencial 1900-01-01
Periodos Telefon0:9999999
Notas_Examenes
Matriculas
Materias
Evaluaciones
5 | Datos sin | CESTUD strEmail Estandar definido:
estandar. Estudiantes strNomres Nombres y direccion con
Docentes strApellidos | mayusculas.
Periodos Email con mindsculas.
Notas_Examenes
Matriculas
Materias

Evaluaciones

Fuente: Metodologia SII-ESPOCH
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4.4. FASE IV. LIMPIEZA DE DATOS

4.4.1. Etapa Limpieza

Ejecucion de Limpieza

Para la limpieza de datos se utilizé la siguiente herramienta la cual fue elegida de
acuerdo al resultado del estudio previo realizado:

e Informatica Data Quality

Limpieza de los datos utilizando las herramientas para calidad de datos.
Para la realizacion de la limpieza se tomd en cuenta todas las tablas antes mencionadas,
los resultados de la limpieza de cada una de las tablas se las puede visualizar mas

detalladamente en el ANEXO 2.

45. FASE V. EVALUACION Y ANALISIS FINAL DE LA CALIDAD DE
DATOS

4.5.1. Etapa 5.1 Evaluacion Final de los datos

El resumen de los resultados obtenidos después de la limpieza con la herramienta se

muestra en la Tabla V. XXXI.
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e CESTUD

Tabla IV. XXXII. Resultados obtenidos después de la limpieza

TABLA CESTUD

CONFIABILIDAD
COLUMNA | INTEGRIDAD (Precisigl?LN\?aII?)Ie?\,gégables)/2 (0.6)INTEGRIDAD +

(0.4)CONSISTENCIA
APEEST 100% 100% 100%
FECING 100% 100% 100%
NOMPAD 100% 100% 100%
LUGNAC 100% 100% 100%
COLGRA 100% 100% 100%
BACHIL 100% 100% 100%
FECGRA 100% 100% 100%
CEDIDE 100% 100% 100%
CERMIL 100% 100% 100%
NUMTEF 100% 100% 100%
DIRPER 100% 100% 100%
DIRCUR 100% 100% 100%
DOCUME 100% 100% 100%
CODEST 100% 100% 100%

Elaborado por: Investigador

Resultados finales.

Tabla V. XXXIII. Resultado 100,00%100,00% 100,00%
Final
100,00%
TABLA CESTUD

DIMENSION | TOTAL 50,00%
INTEGRIDAD 100%
CONSISTENCIA 100% 0,00%
CONFIABILIDAD | 100% DIMENSIONES
Elaborado por: Investigador BINTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura IV. 15.Resultado limpieza - Tabla CESTUD
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.
Como se puede observar en la Tabla XXXIV y en la Figura V.16 las dimensiones de
calidad de datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad

mucho mas alta a la tabla CESTUD, con un nivel de integridad del 100% en



-169 -

comparacion al andlisis preliminar de los datos que se puede visualizar en la Tabla IV.X
en el cual se obtuvo 99,03% mejorandolo en un 1,97%, ademas de la dimensién de
consistencia la cual se obtuvo un 100% después de la limpieza en comparacion al
84,84% obtenido en el analisis preliminar mejorando a esta dimension en un 15,16% y
en la dimension de confiabilidad de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza
en comparacion con el 93,35% obtenido en el analisis preliminar optimizando esta

dimensién en 6,65% dejando a la tabla con un mejor nivel de conformidad de datos.

e DOCENTES

Tabla IV. XXXV. Resultados de Limpieza - Tabla Docentes

TABLA DOCENTES
CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores (0.6)INTEGRIDAD +

Aceptables)/2 (0.4)CONSISTENCIA
strCedulaMil 100% 100% 100%
strCarnetSeg 100% 100% 100%
strDireccion 100% 100% 100%
strTel 100% 100% 100%
strMail 100% 100% 100%
strwww 100% 100% 100%
strCodTipoSan 100% 100% 100%
strCodEstCiv 100% 100% 100%
strTitulos 100% 100% 100%
strCargos 100% 100% 100%
strCodTipTit 100% 100% 100%
strNacionalidad 100% 100% 100%
strNombres 100% 100% 100%
strApellidos 100% 100% 100%

Elaborado por: Investigador




Resultados finales.

Tabla IV. XXXVI. Resultado
Final

TABLA DOCENTES
DIMENSION TOTAL
INTEGRIDAD 100%

CONSISTENCIA 100%

CONFIABILIDAD | 100%
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00,00%4100,00%100,00%

100,00%

50,00%

0,00%

DIMENSIONES
H INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Elaborado por: Investigador
Interpretacion de los

resultados finales.

Figura IV. 16. Resultado limpieza - Tabla Docentes
Fuente: Investigador

Como se puede observar en la Tabla IV. XXXVIly en la Figura IV.17 las dimensiones

de calidad de datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de

conformidad mucho maés alta a la tabla Docentes, con un nivel de integridad del 100% al

igual que en el andlisis preliminar de los datos que se puede visualizar en la Tabla

IV.XIl en el cual se obtuvo 100%, ademas de la dimension de consistencia la cual se

obtuvo un 100% después de la limpieza en comparacién al 75,41% obtenido en el

analisis preliminar mejorando a esta dimension en un 24,59% y en la dimension de

confiabilidad de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en comparacién con

el 90,16% obtenido en el analisis preliminar mejorando esta dimension en 9,84%

dejando a la tabla con un mejor nivel de conformidad de datos.

e ESTUDIANTES

Tabla IV. XXXVIII. Resultados de Limpieza - Tabla Estudiantes

TABLA ESTUDIANTES

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD
COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores (0.6)INTEGRIDAD +
Aceptables)/2 (0.4)CONSISTENCIA
FECING 100% 100% 100%
strMail 100% 100% 100%
strDocumentacion 100% 100% 100%
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strCodTit 100% 100% 100%
strCedulaMil 100% 100% 100%
strCodInt 100% 100% 100%
strNacionalidad 100% 100% 100%
strNombres 100% 100% 100%
strApellidos 100% 100% 100%

Elaborado por: Investigador

Resultados finales.

Tabla IV. XXXIX. Resultado 00,00%
Final 100,00%
TABLA ESTUDIANTES 59,80%
DIMENSION TOTAL
INTEGRIDAD 100% 99,60%
CONSISTENCIA 100% 99,40%
CONFIABILIDAD | 100% DIMENSIONES
Elaborado por: Investigador B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA B CONFIABILIDAD

Figura IV. 17. Resultado limpieza — Tabla Estudiante
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Como se puede observar en la Tabla IV. XL y en la Figura 1V.18 las dimensiones de
calidad de datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad
mucho mas alta a la tabla Estudiantes, con un nivel de integridad del 100% al igual que
en el analisis preliminar de los datos el cual se puede visualizar en la Tabla IV.XIV en
el cual se obtuvo 100%, ademas de la dimension de consistencia la cual se obtuvo un
100% después de la limpieza en comparacién al 85,76% obtenido en el analisis
preliminar mejorando a esta dimension en un 14,24% y en la dimension de
confiabilidad de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en comparacién con
el 94,30% obtenido en el analisis preliminar mejorando esta dimension en 5,7% dejando

a la tabla con un mejor nivel de conformidad de datos.
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e MATERIAS

Tabla IV. XLI. Resultados de Limpieza - Tabla Materias

TABLA MATERIAS

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA | INTEGRIDAD (Precision + Valores (0.6)INTEGRIDAD +

Aceptables)/2 (0.4)CONSISTENCIA
srtCodigo 100% 100% 100%
strNombre 100% 100% 100%
dtFechaCreada 100% 100% 100%
dtFechaElim 100% 100% 100%
bInActiva 100% 100% 100%

Elaborado por: Investigador

Resultados finales.

100,00%100,00% 100,00%
_ 100,00%
Tabla IV. XLII. Resultado Final
TABLA MATERIAS 50,00%
DIMENSION TOTAL
INTEGRIDAD 100% 0,00%
CONSISTENCIA 100% DIMENSIONES
CONFIABILIDAD _100% HINTEGRIDAD B CONSISTENCIA [ CONFIABILIDAD
Elaborado por: Investigador

Figura IV. 18. Resultado limpieza - Tabla Materias
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.
Como se puede observar en la Tabla IV. XLIII y en la Figura 1V.19 las dimensiones de
calidad de datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad
mucho mas alta a la tabla Materias, con un nivel de integridad del 100% al igual que en
el analisis preliminar de los datos el cual se puede visualizar en la Tabla IV.XVI en el
cual se obtuvo 100%, ademéas de la dimension de consistencia la cual se obtuvo un
100% después de la limpieza en comparaciéon al 94,14% obtenido en el analisis

preliminar mejorando a esta dimension en un 5,86% y en la dimensién de confiabilidad
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de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en comparacion con el 97,66%
obtenido en el andlisis preliminar mejorando esta dimension en 2,34% dejando a la tabla

con un mejor nivel de conformidad de datos.

e MATRICULAS

Tabla IV. XLIV. Resultados de Limpieza - Tabla Matriculas

TABLA MATRICULAS

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores (0.6)INTEGRIDAD +

Aceptables)/2 (0.4)CONSISTENCIA
sintCodigo 100% 100% 100%
strCodPeriodo 100% 100% 100%
strCodEstud 100% 100% 100%
strCodNivel 100% 100% 100%
strAutorizadaPor 100% 100% 100%
dtFechaAutorizada 100% 100% 100%
strCreadaPor 100% 100% 100%
dtFechaCreada 100% 100% 100%
strCodEstado 100% 100% 100%
strObservaciones 100% 100% 100%

Elaborado por: Investigador

Resultados finales.

100,00%100,00% 100,00%

Tabla IV. XLV. Resultado Final 100,00%
TABLA MATRICULAS
DIMENSION | TOTAL 50,00%
INTEGRIDAD 100%
CONSISTENCIA 100% 0,00%
CONFIABILIDAD | 100% DIMENSIONES
Elaborado por: Investigador BINTEGRIDAD M CONSISTENCIA [ CONFIABILIDAD

Figura IV. 19. Resultado limpieza - Tabla Matriculas
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.
Como se puede observar en la Tabla IV. XLV y en la Figura 1V.20 las dimensiones de

calidad de datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad
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mucho mas alta a la tabla Matriculas, con un nivel de integridad del 100% al igual que

en el analisis preliminar de los datos el cual se puede visualizar en la Tabla IV.XVIII en

el cual se obtuvo 100%, ademas de la dimension de consistencia la cual se obtuvo un

100% después de la limpieza en comparacion al 94,36% obtenido en el analisis

preliminar mejorando a esta dimensién en un 5,64% y en la dimension de confiabilidad

de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en comparacion con el 97,75%

obtenido en el andlisis preliminar mejorando esta dimension en 2,25% dejando a la tabla

con un mejor nivel de conformidad de datos.

e EVALUACIONES

Tabla IV. XLVII. Resultados de Limpieza - Tabla Evaluaciones

Fuente: Investigador

TABLA EVALUACIONES

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores (0.6)INTEGRIDAD +

Aceptables)/2 (0.4)CONSISTENCIA
sintCodMatricula 100% 100% 100%
strCodPeriodo 100% 100% 100%
strCodMateria 100% 100% 100%
bytNotal 100% 100% 100%
bytNota2 100% 100% 100%
bytNota3 100% 100% 100%
strObservaciones 100% 100% 100%

Elaborado por: Investigador

Resultados finales.

Tabla IV. XLVIII. Resultado
Final

TABLA EVALUACIONES

DIMENSION TOTAL

INTEGRIDAD 100%

CONSISTENCIA 100%

CONFIABILIDAD | 100%

Elaborado por: Investigador

100,00%

50,00%

0,00%

DIMENSIONES

M INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura IV. 20. Resultado limpieza — Tabla
Evaluaciones
Fuente: Investigador
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Interpretacion de los resultados finales.

Como se puede observar en la Tabla IV. XLIX y en Figura 1V.21 las dimensiones de

calidad de datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad

mucho mas alta a la tabla Evaluaciones, con un nivel de integridad del 100% al igual

que en el andlisis preliminar de los datos el cual se puede visualizar en la Tabla IV.XX

en el cual se obtuvo 100%, ademas de la dimension de consistencia la cual se obtuvo un

100% después de la limpieza en comparacion al 92,86% obtenido en el analisis

preliminar mejorando a esta dimension en un 7,14% y en la dimension de confiabilidad

de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en comparacion con el 96,43%

obtenido en el analisis preliminar mejorando esta dimension en 3,57% dejando a la tabla

con un mejor nivel de conformidad de datos.

e NOTAS_EXAMENES

Tabla IV. L. Resultados de Limpieza - Tabla Notas Exdmenes

TABLA NOTAS _EXAMENES

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores (0.6)INTEGRIDAD +

Aceptables)/2 (0.4)CONSISTENCIA
sintCodMatricula 100% 100% 100%
strCodPeriodo 100% 100% 100%
strCodMateria 100% 100% 100%
strCodTipoExamen 100% 100% 100%
bytAcumulado 100% 100% 100%
bytNota 100% 100% 100%
strCodEquiv 100% 100% 100%
strObservaciones 100% 100% 100%

Elaborado por: Investigador
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Resultados finales.

Tabla IV. LI. Resultado Final 00,00%100,00% 100,00%
TABLA NOTAS_EXAMENES 100.00%
DIMENSION TOTAL '
INTEGRIDAD 100% 50,00%
CONSISTENCIA 100%
CONFIABILIDAD 100% 0,00%
Elaborado por: Investigador DIMENSIONES

M INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura IV. 21. Resultado limpieza - Tabla Notas
Ex&menes
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Como se puede observar en la Tabla IV. LIly en la Figura 1V.22 las dimensiones de
calidad de datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad
mucho maés alta a la tabla Notas_Examenes, con un nivel de integridad del 100% al
igual que en el analisis preliminar de los datos el cual se puede visualizar en la Tabla
IV.XXII en el cual se obtuvo 100%, ademas de la dimension de consistencia la cual se
obtuvo un 100% después de la limpieza en comparacién al 93,98% obtenido en el
analisis preliminar mejorando a esta dimension en un 6,02% y en la dimension de
confiabilidad de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en comparacién con
el 97,59% obtenido en el analisis preliminar mejorando esta dimension en 2,41%

dejando a la tabla con un mejor nivel de conformidad de datos.
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e PERIODOS

Tabla IV. LI11. Resultados de Limpieza - Tabla Periodos

TABLA PERIODOS

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores (0.6)INTEGRIDAD +

Aceptables)/2 (0.4)CONSISTENCIA
strCodigo 100% 100% 100%
strDescripcion 100% 100% 100%
dtFechalnic 100% 100% 100%
dtFechaFin 100% 100% 100%
sintUltNumMat 100% 100% 100%
strCodPensum 100% 100% 100%
bInTransicion 100% 100% 100%
binVigente 100% 100% 100%
dtFechaTopeMatOrd 100% 100% 100%
dtFechaTopeMatExt 100% 100% 100%
dtFechaTopeMatPro 100% 100% 100%
dtFechaTopeRetMat 100% 100% 100%
strCodReglamento 100% 100% 100%

Elaborado por: Investigador

Resultados finales.

DIMENSION TOTAL 100,00%
INTEGRIDAD 100%
CONSISTENCIA 100% 50,00%
CONFIABILIDAD | 100% 0.00%
Elaborado por: Investigador DIMENSIONES

B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA [ECONFIABILIDAD

Figura IV. 22. Resultado limpieza - Tabla Periodos
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.
Como se puede observar en la Tabla IV. LV y en la Figura 1V.23 las dimensiones de
calidad de datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad

mucho mas alta a la tabla Periodos, con un nivel de integridad del 100% al igual que en
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el andlisis preliminar de los datos el cual se puede visualizar en la Tabla IV.XXIV en el
cual también se obtuvo 100%, ademas de la dimension de consistencia la cual se obtuvo
un 100% después de la limpieza en comparacion con el 87,36% obtenido en el analisis
preliminar mejorando a esta dimension en un 12,64% y en la dimension de
confiabilidad de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en comparacién con
el 94,94% obtenido en el analisis preliminar mejorando esta dimension en 5,06%

dejando a la tabla con un mejor nivel de conformidad de datos.

4.6. FASE VI. MEJORAMIENTO Y PREVENCION

4.6.1. Etapa 6.1 Analizar Causas de origen

Tabla IV. LVI. Causas de origen

Problema Causa

Datos NULL vy | Falta de informacion por parte del estudiante
blancos

Datos incompletos Falta de informacion por parte del estudiante
Datos duplicados Falta de controles en la aplicacion software para el ingreso de
datos

Datos sin formatos | Falta de politicas establecidas antes de la construccion del
necesarios software para el ingreso de datos y del disefio de la base de
datos

Datos sin un estandar | Falta de politicas establecidas antes de la construccion del
especifico software para el ingreso de datos y del disefio de la base de
datos

Inconsistencias en los | Falta de politicas establecidas antes de la construccion del
datos software para el ingreso de datos y del disefio de la base de
datos

Digitacion erronea por parte del personal involucrado

Fuente: Metodologia SII-ESPOCH
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4.6.2. Etapa 6.2 Disefiar plan de mejoramiento

Tabla IV. LVII. Plan de mejoramiento

Problema Accion Viabilidad | Responsable  de
verificacion
Datos NULL vy | Mejorar el proceso de | 100% Autoridades.
blancos matriculacion. Equipo de
desarrollo.
Equipo de gestion
de calidad de datos
Datos incompletos | Mejorar el  proceso  de | 100% Equipo de
matriculacion.  Exigir  datos desarrollo.
completos a los estudiantes. Equipo de gestion
de calidad de datos
Datos duplicados | Desarrollar mejoras para el | 100% Equipo de
software de matriculacion. desarrollo.
Datos sin formatos | Desarrollar mejoras para el | 100% Equipo de
necesarios software de matriculacion. desarrollo.
Datos sin  un | Desarrollar mejoras para el | 100% Equipo de
estandar especifico | software de matriculacion, en la desarrollo.
manipulacion de los datos.
Inconsistencias en | Desarrollar mejoras para el | 100% Equipo de
los datos software de matriculacion, en la desarrollo.

manipulacion de los datos.

Fuente: Metodologia SII-ESPOCH

4.7. FASE VII. SEGUIMIENTO Y CONTROL

4.7.1. Etapa 7.1 Disefiar Plan de seguimiento y control

Se detalla el plan de seguimiento y control en la Tabla IVV. LVIII.
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Plan de seguimiento y control

Tabla IV. LIX. Plan de seguimiento y control

Problema Causa Proceso  de | Responsable Frecuencia
control
Datos NULL vy | Falta de informacion | Perfilamiento | Equipo de Semestral
blancos por parte del estudiante | de datos. gestion de
Analisis de la | calidad de
calidad de | datos
datos.
Datos Falta de informacion | Perfilamiento | Equipo de Semestral
incompletos por parte del estudiante | de datos. gestion de
Anédlisis de la | calidad de
calidad de | datos
datos.
Datos Falta de controles en la | Perfilamiento | Equipo de Semestral
duplicados aplicacién software | de datos. gestion de
para el ingreso de | Andlisis de la | calidad de
datos calidad de | datos
datos.
Datos sin | Falta de politicas | Perfilamiento | Equipo de Semestral
formatos establecidas antes de la | de datos. gestion de
necesarios construccion del | Andlisis de la | calidad de
software  para el | calidad de | datos
ingreso de datos y del | datos.
disefio de la base de
datos
Datos sin un | Falta de politicas | Perfilamiento | Equipo de Semestral
estandar establecidas antes de la | de datos. gestion de
especifico construccién del | Analisis de la | calidad de
software  para el | calidad de | datos
ingreso de datos y del | datos.
disefio de la base de
datos
Inconsistencias | Falta de  politicas | Perfilamiento | Equipo de Semestral
en los datos establecidas antes de la | de datos. gestion de
construccion del | Andlisis de la | calidad de
software  para el | calidad de | datos
ingreso de datos y del | datos.

disefio de la base de
datos

Digitacion erronea por
parte del personal
involucrado

Fuente: Metodologia SII-ESPOCH
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4.8. COMPROBACION DE HIPOTESIS

La hipotesis planteada es:

H1: El uso de las herramientas para Data Quality permite mejorar la confiabilidad y

consistencia de los datos en la base de datos “OASIS”.

Tipo de hipdtesis

La hipdtesis de esta investigacion es de tipo Causa — Efecto

Determinacién de variables

e Variable Independiente: Uso de las herramientas para Data Quality.

e Variable Dependiente: Mejorar la confiabilidad y consistencia de los datos.

Operacionalizacion Conceptual

Tabla IV. LX. Operacionalizacion
Fuente: Investigador

VARIABLE TIPO CONCEPTO
Uso de las Las herramientas para la
herramientas para Independiente calidad de datos son
Data Quality soluciones dedicadas a detectar

y corregir problemas en los
datos dentro de un almacén de
datos, aquellos datos que
afectan a la precision y la
eficiencia de las aplicaciones
de andlisis de datos.

Mejorar la Son indicadores de precision, fiabilidad
confiabilidad y Dependiente y veracidad de la informacion dentro de
consistencia de los los almacenes de datos.

datos en la base de
datos “OASIS”.
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4.8.1.  Operacionalizacion Metodoldgica.

Tabla IV. LXI. Operacionalizacion Metodol6gica

Fuentes de

Hipotesis Variables Criterio Indicadores Técnicas R
verificacion

Internet.
Manuales.
Guias de Usuario.

Herramientas: SQL Power, Data | Revision de
Integrator e Informatica. documentos

Uso de las herramientas

para Data Quality. Investigacion

Limpieza de los
datos.
Aplicacion
metodoldgica.

Precision. Observacioén

El uso de las

herramientas para Data
Quality permite mejorar
la  confiabilidad vy
consistencia de los datos y consistencia de los Valores Aceptables. Observacién dato_s. L
en la base de datos datos Aplicacion
“OASIS” metodoldgica.

Consistencia. Limpieza de los
Mejorar la confiabilidad P

Limpieza de los
datos.
Aplicacion
metodolodgica.

Integridad. Duplicidad. Observacién

Limpieza de los
(0,6)INTEGRIDA + Observacion datos.
(0,4)CONSISTENCIA Aplicacion

metodoldgica.

Confiabilidad.

Fuente: Metodologia SII-ESPOCH
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Para la demostracion de la hipotesis se utilizo los datos de las tablas de resultados obtenidas en el analisis previo al uso de las

herramientas y las que se obtuvieron en el andlisis posterior.

4.8.2. Resultados generales por parametros

Resultado general de los datos sin utilizar las herramientas de limpieza.

Tabla IV. LXII. Resultados generales por parametro.

DIMENSIONES ANALISIS PRELIMINAR DE LOS DATOS

DE CALIDAD CESTUD | Estudiantes | Docentes | Periodos | Notas_Examenes | Matriculas | Materias | Evaluaciones

INTEGRIDAD 99,03% 100% 100% 100% 100% 100% 100% 100%
CONSISTENCIA | 84 84% 85,76% 75,41% | 87,36% 93,98% 94,36% 94,14% 92,86%
CONFIABILIDAD | 93 359 94,30% 90,16% | 94,94% 97,59% 97,75% 97,66% 96,43%

Elaborado por: Investigador

La Tabla IV. LXIIImuestra un resumen de los datos consolidados del analisis previo de los datos.
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Resultado general de los datos al utilizar las herramientas de limpieza.

Tabla IV. LXIV. Resultados generales por parametro.

DIMENSIONES ANALISIS FINAL DE LOS DATOS
DE CALIDAD | CESTUD | Estudiantes | Docentes | Periodos | Notas_Examenes | Matriculas | Materias | Evaluaciones
INTEGRIDAD 100% 100% 100% 100% 100% 100% 100% 100%

CONSISTENCIA 100% 100% 100% 100% 100% 100% 100% 100%

CONFIABILIDAD | 100% 100% 100% 100% 100% 100% 100% 100%

Elaborado por: Investigador

La Tabla IV. LXVmuestra un resumen de los datos consolidados del analisis posterior de los datos después de haber utilizado la

herramienta para calidad de datos.
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100,00%
98,00%
96,00%
94,00%
92,00%
90,00%
88,00%
86,00%

100% 100% 100% 100% 100% 100% 100% 100%

84,00%
Q & &

Q & > .
€ & & &

<& Y <

B CONFIABILIDAD INICIAL B CONFIABILIDAD FINAL

Figura V. 23.Resultado Final de Confiabilidad.

Fuente: Investigador

4.8.3. RESULTADO FINAL DE LA CONFIABILIDAD DE LAS TABLAS

Como se puede apreciar en la grafica anterior la dimension de confiabilidad de los datos
de cada tabla ha aumentado después del uso de las herramientas para calidad de datos
obteniendo un 100% para cada una de las tablas dando como resultado un nivel perfecto
de conformidad de esta dimensién dejando asi los datos con un alto indice de calidad,
corrigiendo los problemas de valores nulos, valores incorrectos y duplicados,
encontrados en el andlisis previo, de esta manera se garantiza la calidad de la

informacion.
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Consolidacion de los resultados antes de utilizar las herramientas.

Tabla IV. LXVI. Resultados antes de utilizar las herramientas
CONSISTENCIA | CONFIABILIDAD

88,59% 95,27%

Elaborado por: Investigador

Consolidacion de los resultados después de utilizar las herramientas.
Tabla IV. LXVII. Resultados después de utilizar las herramientas
CONSISTENCIA | CONFIABILIDAD
100% 100%

Elaborado por: Investigador

95,27%

100,00%
95,00%
90,00%
85,00%

80,00%
OASIS

Il CONFIABILIDAD INICIAL I CONFIABILIDAD FINAL
[ CONSISTENCIA INICIAL m CONSISTENCIA FINAL

Figura IV. 24. Consolidacién Final
Fuente: Investigador

Analisis de la grafica de consolidacion.

La confiabilidad y consistencia de los datos se mide en base a los indicadores descritos
en la Tabla IV.46, en la gréafica anterior podemos observar que la confiabilidad inicial
obtenida sin el uso de las herramientas ha sido de 95,27% a diferencia de la

confiabilidad final donde se ha obtenido un 100% mejorando esta dimension en un
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4,73% dejando asi los problemas de valores nulos, valores incorrectos y los duplicados
solucionados, ademas de la consistencia inicial la cual se obtuvo un 88,57% en el
analisis preliminar al contrario del analisis final donde se obtuvo 100% mejorando esta
dimensién en 11,43% aumentando la aceptabilidad denlas dimensiones de precision y

valores véalidos, consolidando los datos de mejor calidad.

La hipotesis planteada es:

H1: El uso de las herramientas para Data Quality permite mejorar la confiabilidad y

consistencia de los datos en la base de datos “OASIS”.

H1: H1.1 AH1.2

H1.1: Confiabilidad con el uso de las herramientas mayor que confiabilidad sin el uso

de las herramientas.

p1: Confiabilidad sin el uso de las herramientas.

p2: Confiabilidad con el uso de las herramientas.

Datos

H1.1: (u2 > pl)

H1.1: (100%>95,27%

Por estadistica descriptiva se acepta H1.1

H1.2: Consistencia con el uso de las herramientas mayor que consistencia sin el uso de

las herramientas.

u3: Consistencia sin el uso de las herramientas.
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p4: Consistencia con el uso de las herramientas.
Datos
H1.2: (u4 > p3)
H1.2: (100% > 88,57%)
Por estadistica descriptiva se acepta H1.2
H1: (100% > 95,27%) A (100% > 88,57%)

Dela observacién de los resultados obtenidos en el estudio de este trabajo para las
dimensiones de calidad: confiabilidad y consistencia y aplicando estadistica descriptiva
se acepta la hipdtesis planteada: “El uso de las herramientas para Data Quality permite
mejorar la confiabilidad y consistencia de los datos en la base de datos OASIS”. Por lo

tanto se concluye que la hipdtesis H1 es verdadera.



CONCLUSIONES

1. El analisis comparativo realizado entre las herramientas para calidad de datos permite
determinar las herramientas mas aceptables que se adaptan de mejor manera para un
proyecto de calidad de datos obteniendo los siguientes resultados para cada una de las
herramientas, la herramienta Oracle Data Quality ha alcanzado el puntaje mas alto con
un porcentaje de 90,63% mientras que la herramienta SQL Power ha logrado un valor
de 84,74%, ademas la herramienta Informatica ha conseguido un valor de 81,25% v al

final con el porcentaje mas bajo DataCleaner ha obtenido un valor de 71,88%.

2. El escenario de pruebas ayuda a determinar de las herramientas seleccionadas Oracle
Data Quality, Informatica, SQL Power y DataCleaner cual asiste de mejor manera en la

seleccién de una herramienta al momento de realizar un proyecto de calidad de datos.

3. El uso de las herramientas para calidad de datos permite garantizar la calidad de la
informacion de la base de datos OASIS mejorando su confiabilidad en un 4,73% y su
consistencia en un 11,43% consolidando la informacién con la mejora de sus datos y

fortaleciendo las dimensiones de calidad analizadas.

4. Se obtuvo un porcentaje del 87,5% para las herramientas propietarias y para las
herramientas libres el 80,5% dejando como resultado que las herramientas propietarias

son mas recomendables segun el estudio realizado en esta investigacion.



RECOMENDACIONES

1. Al momento de definir las dimensiones de calidad que se desean analizar se
recomienda tener un alto conocimiento del negocio con el fin de obtener los mejores

resultados para la empresa donde se realizara el proyecto de calidad de datos.

2. Al realizar un proyecto de calidad de datos se recomienda se tome en cuenta las
herramientas que se piensan utilizar debido a que estas pueden ser un limitante al
momento de la realizacion del proyecto por falta de conocimiento en la herramienta

por parte del desarrollador.

3. Incluir en el pensum académico de la Escuela de Ingenieria en Sistemas de la
ESPOCH el estudio de las herramientas para calidad de datos y las dimensiones de
calidad, debido a la importancia de informacion de calidad de datos dentro de los
almacenes de datos en cualquier aplicacion que se esté disefiando o ya disefiada,
debido a que se comprobé que el conocimiento de las mismas, ayudan a garantizar

la calidad de la informacion en el &mbito empresarial.



RESUMEN

La investigacion de herramientas para calidad de datos propietarias frente a
herramientas de software libre disponibles en el mercado, aplicado en el sistema

académico OASIS de la Escuela Superior Politécnica de Chimborazo.

En la investigacion se utilizé método cientifico y técnicas estadisticas para determinar
las principales herramientas para limpieza de datos mejoren la confiabilidad y
consistencia de los datos, se utilizd las herramientas: DataCleaner, SQL Power,
Oracle Data Integrator e Informatica Data Quality, todas las herramientas fueron

adaptadas a los mismos ambientes de desarrollo y pruebas.

Se alcanzd los siguientes resultados mediante la comparacion de parametros como:
Acceso a datos, limpieza de datos y configuracion, permitiendo evaluar el desempefio
de cada herramienta, los cuales fueron: Oracle Data Integrator 91,75% (Muy Bueno),
SQL Power 86% (Muy Bueno), Informatica Data Quality 83,25% (Muy Bueno) y
DataCleaner 75% (Bueno).

Del analisis realizado se tiene que: el uso de herramientas para calidad de datos
permitio garantizar la calidad de informacion del Sistema Académico OASIS de la
Escuela Superior Politécnica de Chimborazo mejorando su confiabilidad en un 4,73%
y su consistencia en un 11,43% ademas de fortalecer las dimensiones de calidad

analizadas.

Se recomienda al personal de desarrollo el uso de herramientas para calidad de datos
en sus proyectos debido a que su utilidad ayuda y garantiza la optimizacion de

calidad de los datos.

Palabras claves: andlisis, calidad, consistencia, confiabilidad.



SUMMARY

This investigation is about owners’ data quality tools in comparison with free-software
tools available in the market applied in the OASIS academic system of Escuela Superior

Politecnica de Chimborazo.

Scientific method and statistical techniques were used in this investigation so that the main
data cleaning tools improving data reliability and consistency, can be determined. The
following tools were used: Data Cleaner, SQL Power, Oracle Data Integrator and
Informatics Data Quality. All of these tools were adapted to the same development and test

environments.

Having compared parameters, the following results were gotten: Data Access, data cleaning
and configuration which allowed evaluating the performance of each tool, that is, Oracle
Data Integrator 91,75% (Very good), SQL Power 86% (Very good), Informatics Data

Quality 83,25%(Very good) and DataCleaner 75%(Good).

By using tools for quality, it was possible to guarantee the OASIS academic system
information quality of ESPOCH improving its reliability in 4,73% and its consistency in

11,43%. Moreover, the analyzed quality dimensions were improved.

It is recommended that the development staff use the data quality tool in their projects

because it helps and guarantees the data quality optimization.
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ANEXO |

ESCENARIO DE PRUEBAS



ESCENARIO DE PRUEBA.

Se tomo una base de datos en SQL Server 2008 que consta de dos tablas con una cantidad
aproximada de cien mil registros en cada tabla el nombre de la tablas son TPM_CUS y
TPM_TRAN, la tabla TPM_CUS contiene nueve columnas: CODIGO,
CODIGO_CLIENTE, NOMBRES, IDENTIFICACION, TIPO_IDENTIFICACION,
DIRECCION, EMAIL, TELEFONO, CELULAR vy en la tabla TPM_TRAN contiene tres
columnas CODIGO, CODIGO_CLIENTE, INL_AMT, en las cuales podemos encontrar
varios problemas como valores incoherentes, caracteres alfabéticos en columnas donde no
deben existir letras, espacios en blanco entre palabras, etc. y ademas registros duplicados.

TPM_CUS
Mombre de columna Tipa de datos Permitir v...
¥ CODIGO int TPM_TRAN
CODIGO_CLIENTE varchar(40) v - Nombre de columna Tipo de datos Permitir v...
NOMERES char(54) 7 § CODIGO int
IDENTIFICACION char(30) 7 CODIGO_CLIENTE varchar(4a) v
TIPO_IDENTIFICACION  char(258) ] INL_AMT numeric(19, 4) v
DIRECCION char(64) ]
EMAIL char(50) v
TELEFONO char(30) v
CELULAR char(30) v

Figura 1. Estructuras de las tablas
Fuente: Investigador



Requerimientos de calidad de datos

Tabla 1. Requerimientos de calidad de datos
Fuente: Investigador

N° | Problemas Tabla(s) Columna(s) Requerimientos Accion Herramientas
1 | Datos NULL y | TPM_CUS | DIRRECION Medir la cantidad de | Sustituir por valores
blancos TPM_TRAN | EMAIL valores nulos o | referenciales.
TELEFONO blancos.
CELULAR
INL_AMT
2 | Datos TPM_CUS | CEDULA Medir la cantidad de | Valores referenciales en
incompletos registros incompletos. | caso de encontrar
cedulas sin la longitud
exacta. Ejemplo | -DataCleaner
99999999909. -SQL Power
3 | Datos TPM_CUS | CODIGO_CLIENTE | Medir la cantidad de | Eliminar los registros | -Data
duplicados registros duplicados. duplicados conservando | Integrator
el mayor ndmero de | -Informatica
informacion.
4 | Inconsistencia | TPM_CUS | IDENTIFICACION | Medir el nivel de | reducir las
en los datos TELEFONO inconsistencias en los | inconsistencias en el
datos nivel que sea necesario
5 | Datos sin | TPM_CUS | NOMBRES Medir la cantidad de | Estandar definido:
estandar. DIRECCION registros se encuentra | Nombres y direccién con
EMAIL con minusculas y | mayusculas.
mayusculas. Email con mindsculas.




PRUEBAS DE LAS HERRAMIENTAS

Las herramientas fueron instaladas en un mismo computador de las siguientes
caracteristicas:

Procesador: Intel Core i5 de 2.4
Memoria: 8 Gb de RAM
Sistema: Windows Ultimate de 64 bits

Sisterna

Evaluacion: _.',I. :, Evaluacidn de la experiencia en Windows

Procesador: Intel(R) Core(TM) i5-2430M CPU @ 2.40GHz 240 GHz

Memona instalada (RAM): 8,00 GB (7,89 GE utilizable)

Tipo de sistemna: Sistema operativo de G4 bits

Ldpiz y entrada tactil: La entrada tactil o manuscrita no estd disponible para esta pantalla

Figura 2. Detalle del Equipo
Fuente: Investigador
DataCleaner

Instalacion

La herramienta DataCleaner no necesita una instalacion previa debido a que es una
aplicacion ejecutable, solo se debe ejecutar la aplicacion después de descomprimirla
cuando la descargamos del sitio oficial de la herramienta.

b Carpeta de archivios

[Z] copyImG. bt SKE Documento de bexto
| 3% pataCleaner exe | 42KBE  Aplicacion

|| DataCleaner . jar S5 KB Executable Jar File

3£ DataCleaner-console exe F9KE  Aplicacion

[Z] MOTICE. bt 1KE Documento de texto

Figura 3. Estructuras de las tablas
Fuente: Investigador
Nota: El Unico requisito para que la herramienta pueda ejecutarse sin ningin problema
es que en el equipo se encuentre pre instalado la version JRE 6.0 de java o una superior.

Conexidn a los origenes de datos.

Para realizar una conexién a un almacén de datos se selecciona de la pantalla principal
los accesos rapidos que ahi se muestra, si se desea realizar una conexion a otro origen se
debe seleccionar el botdbn MORE de la pantalla principal.



Para conocer los DRIVERS que estan instalados o que se pueden instalar cuando se los
necesite se debe configurar las opciones desde el menu principal -> Windows la opcion
Options.

Los drivers que se encuentran listos para ser usados se muestran con un icono verde y
los otros con un icono plomo para ser descargados de manera directa si es necesario su
uso.

* Options | DataClaaner

oz
P Options
Database drivers
- ;

Apache Derby (chent)
e Derby (embedded)

ee epereeck PH :

Figura 4. Database drivers
Fuente: Investigador

Conexioén.

Conectarse a la base de datos.

Para conectarnos a la base de datos DB_PRUEBAS_DQ se utiliza el driver que se tiene
por defecto en la herramienta la cual presenta la siguiente pantalla para la conexion con
el DBMS.

r N
%4 Database connection | Datastore | DataCleaner @

U Database connection

Datastore name: MName

DEELEELR LR | Microsoft SQL Server (1TDS)

DIEEEEERER LY ot courceforge.jids.jdbe.Driver
Allow multiple concurrent connections

Q Generic connection parameters

A

.| Microsoft SQL Server (JTDS) connection

Hostname: ‘In(alhust
Port: (1433

Instance (optional): ‘Instance (optional)

Username: ‘Username

|
|
Database: [patabase |
|
|
|

Password: ‘

= powsred by |
Ill Human Inference K. . Testconnections ”) Save datastore

Figura 5. Conexion de base de datos
Fuente: Investigador



Donde se debe configurar:

1.- El nombre de la conexion.

2.- Revisar que el driver sea propio de MICROSOFT o el recomendado por la
herramienta.

3.- El nombre del servidor al cual se va a conectar.

4.- El puerto por el cual se comunica.

5.- El nombre de la base a la cual se va a conectar.

6.- El nombre de la instancia.

7.- El usuario y la clave del servidor con permisos de acceso a la base de datos.

Se prueba la conexion de la herramienta con el DBMS de Microsoft.

Mensaje ..*__lé]

-
i g." Connection successful! i

ok |

Figura 6. Mensaje
Fuente: Investigador

Se procede con el andlisis de los datos, una vez conectados con el servidor de datos se
puede visualizar las columnas que comprenden en cada tabla si la selecciona.

% Analysis job | DataCleaner

File Reference data Write data

T
“ Save analysis job m Visua

%= DB_PRUEBAS

'"!' INFORMATION_SCHEMA

=0 dbo
&

CODIGO_CLIENTE
NOMBRES
IDENTIFICACION
TIPO_IDENTIFICACIONg
DIRECCION
EMAIL
TELEFONO
CELULAR

Figura 7. Tablas de analisis
Fuente: Investigador

Para un rapido trabajo con los datos se puede dar un clic secundario en la tabla y
seleccionar una de las opciones que ahi aparecen tal como:

Remover la tabla de origen.
Analisis rapido
Exportar a tablas de Excel



Exportar como un archivo CVS
Ver los datos.

%| Analysis job | DataCleaner

| DB_PRUEBAS
=/ INFORMATION_SCHEMA

+ [ Remove table from source
b Quick analysis
g Save table as Excel spreadsheet

g Save table as CSV file

[ [—

Figura 8. Opciones
Fuente: Investigador

Se realiza un analisis de los datos de la tabla TMP_CUS

Figura 9. Tabla TMP_CUS
Fuente: Investigador
Se realiza una conversion de los datos de tipo CHAR a tipo STRING para realizar un
analisis de estos. Selecciona las columnas que se van a convertir.

= Comvertin st 3 [ SRR

e [ ——

Eﬁgéégig j'

]
L]

Figura. 10 Columnas de entrada
Fuente: Investigador

El nombre de las columnas de salida.



@ output columns

me Type
NOMBRES (as strina)l String
IDENTIFICACION (as string)

’0 IDENTIFICACION (as string)
DIRECCION (as string)

EMAIL (as string)

TELEFONO (as strina)

CELULAR (as string)

String

String

String

String

String

String

W
f Write data

Preview data

Figura. 11 Columnas de salida
Fuente: Investigador
La grafica del trabajo que se esta realizando.

TIPG.IBENTEFICACION aa i)

Figura 12 Diagrama de ejecucion
Fuente: Investigador

El resultado lo podemos ver de las siguientes maneras:

[
-..E E write data Preview data

J= create CSV file
_E Create Excel spreadsheet
_’ﬁ Create staging table

! Insert into table

’ Update table

Figura 13. Formatos
Fuente: Investigador

Crear un archivo CSV

Crear un archivo de Excel

Crear una tabla temporal

Insertar en una tabla

Actualizar la tabla

Se puede visualizar los datos convertidos




1707964662
0921965810

0603877788
1309888145
0915433650
1103752612
0201797974
0919192138
0502416381
1003318563
1717846693
2100360029
0920703329
0501765739
17136154643
1716038946
0502622657
1716038946
1203755739
1312965716
1102275789
0702763426
1600465783

0910037050
0910037050

1750310524

de

de
de
de
de
de
de
de
de
de
de
de
de
de
de
de
de
de
de

de
de

de Ciudad.

BOLIVAR 01.
BARRLO SAN.
REPUBLICA .

REPUBLICA .
REPUBLICA .
=null=

CALLE 2 408,

=null=
CALLE 2 408

AV JHON F K.

593072572,
59302 211.
02 244774.
595032000,
593062
022588543
02 234774
02 244774,

003469039,
003491808,
02 244774

1600391211 de 59303 211.
0700627102 de <null>

1708585318 de 59302 226... 593098838...
1708585318 de 59302 226... 593098838...
1804925061 de 59303 285.

593002512,
593002512,

593098706
593098706,

0910037050 de 593002512... 593098706
0702763426 de =null> =null> 003466952... =null>
1500458698 de Ciudad... REPUBLICA ... <null> <null>

Figura 14. Resultados
Fuente: Investigador

Se pueden visualizar las tablas temporales creadas cuando se desee

%] DataCleaner-staging | Analysis job

File Reference data

“m DataCleaner-staging

[ INFORMATION_SCHEMA

= PUBLIC

| CODIGOS

. OUTPUT_CONEXION_DB_PRUEBA_CONVERT_TO_STRING

=

H NOMBRES___AS_STRING__
IDENTIFICACION___AS : i
TIPO_IDENTIFICACION__
DIRECCION__AS_STRING_
EMAIL___AS STRING_
TELEFOMNO__AS_STRING_
CELULAR___AS_STRING_

OUTPUT_LIBRO1_EASYDQ ADDRESS CLEANSING

Figura 15. Tablas Temporales
Fuente: Investigador
Seleccionamos “analize this datastorge” para pasar a la ventana de analisis del
repositorio temporal.

B v (B o

L.

PUBLIC TPM_CUS1I_T

Figura 16. Analisis del repositorio temporal
Fuente: Investigador



En esta parte se selecciona la tabla creada y se procede a seleccionar todas sus columnas
y con un clic contextual se despliega un menu donde se selecciona la opcion “Quick
Analysis” para conocer los datos

Para conocer los metadatos de los campos se selecciona la pestafia METADATA del
origen de los datos.

# Transfarm Amabern

- ! B ) Mtndata

Tabde Caluimn Ty i " uillakile * m]
m TPH_CUSI_N_1 CELULAR_N VARCHAR WARCHAR L=
il TPH_CUSI_N_1 CODTGO_CLTENTE  VARCHAR WARCHAR
TPH_CUSI_N_ 1  DIRECCION B VARCHAR WARCHAR 147ARIEAT

TPH_CLS1_hN_1 EMALL_N VARCHAR WARCHAR 214TAET64T
TPH_CUSi_N_i IDEMTIFICACIO... VARCHAR WARCHAR 2i47483647
TPM_CUSI_N_1  IML_AMT T DOUmLE "
TPM_CUSI_N_1  NOMBRES_N VARCHAR WARCHAR FLATABIEAT
TPH_CUSI_N_1 TELEFOND_N WARCHAR WARCHAR 2IATABIEAT
TPH_CUSI_N_1 TIPO_IDENTIFIC... VARCHAR WARCHAR 2147483647

Figura 17. Metadata
Fuente: Investigador

cosooaasa

Al convertir los datos de CHAR a STRING se modifican las variables lo cual no es muy
recomendable y eso no se puede cambiar ya que no deja elegir la longitud de los datos y
cambia los valores originales.

Perfiles
Después de ejecutar el andlisis rapido se visualiza una tabla de resultados muy buena
con un resumen de cdmo se encuentra los datos en la tabla temporal.

Figura 18. Perfiles
Fuente: Investigador

En tabla de resimenes se observa que no existen muy buenos resultados los cuales se
pueden guardar como resultados iniciales de analisis.



= DataClesner-staging | Analysis results

Analysis results | DataCleaner-staging
®  Tew_cusin_t

[ 65 s
o 2096388 1056

o 18 1978
ro 45775428 191776290 84438570

Hin 4 64 30
Avg chars 15,258 61 30

Min white spaces | o . 5

53 341122 | 2969632 19989 175 ]
30387 2648674 13327 11920 e
1 226

o
720542464

4375 3925
170166192 1822080 71400330

Fuente: Investigador

Se puede visualizar los resultados de analisis de numeros y STRINGS tales como
valores numeros de registros analizados, valor maximo, minimo, promedios, suma,
desviacién estandar, varianza, etc. Para los valores numéricos y para los valores
STRING numero de registros analizados, valores nulos, maximo de palabras, minimo
de palabras, total de caracteres, espacios en blanco, numero de caracteres utilizados.

Resultados obtenidos del analisis.

Los resultados obtenidos de la herramienta se muestran a continuacion:

Tabla: TPM_CUS

Los valores nulos.

Tabla 2. Resultados
Fuente: Investigador

TPM_CUS
VALORES

COLUMNA NULOS
CODIGO 0
CODIGO_CLIENTE 0
NOMBRES 0
IDENTIFICACION 0
TIPO_IDENTIFICACION 0
DIRECCION 2652
EMAIL 95118
TELEFONO 382




CELULAR 39794

95,118
100
50
0
COLUMNAS
B CODIGO B CODIGO_CLIENTE E NOMBRES
H IDENTIFICACION E TIPO_IDENTIFICACION E DIRECCION
[ EMAIL [ TELEFONO CELULAR

Figura 20. Resultados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para valores nulos.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
valores nulos a los cuales se les dard su tratamiento de limpieza en instancias
posteriores.

Caracteres Invalidos.

Tabla 3 .Caracteres Invalidos
Fuente: Investigador

TPM_CUS
COLUMNA CARACTERES INVALIDOS
CODIGO 0
CODIGO_CLIENTE 0
NOMBRES 0
IDENTIFICACION 73
TIPO_IDENTIFICACION 0
DIRECCION 0
EMAIL 0
TELEFONO 2039
CELULAR 0




4
2,039
2
0 0 0 0’O7n3 0 0 0
-
0
COLUMNAS
W CODIGO W CODIGO_CLIENTE E NOMBRES
l IDENTIFICACION B TIPO_IDENTIFICACION E DIRECCION
@ EMAIL M TELEFONO CELULAR

Figura 21 Tabla 4. Resultados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para caracteres invalidos.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
caracteres invalidos a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias
posteriores.

Registros duplicados.

Tabla 5 . Registros Duplicados
Fuente: Investigador

TPM_CUS

COLUMNA DUCPLICADOS
CODIGO 0
CODIGO_CLIENTE 18015
NOMBRES 18015
IDENTIFICACION 18015
TIPO_IDENTIFICACION 18015
DIRECCION 9250
EMAIL 5032
TELEFONO 1355
CELULAR 576




18,10518,105 181]80§

20
10
0
COLUMNAS
H CODIGO B CODIGO_CLIENTE E NOMBRES
H IDENTIFICACION E TIPO_IDENTIFICACION HE DIRECCION
H EMAIL E TELEFONO [ CELULAR

Figura 22. Resultados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
registros duplicados a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias
posteriores.

Total de registros duplicados. 100%

80%

60%
Tabla 6 . Resultados
Fuente: Investigador 40%

20%

TOTAL REGISTRO DUPLICADOS 0%

REGISTROS 46492 REGISTROS

B DUPLICADOS ® NO DUPLICADOS

Figura 23. Resultados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para total de duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existe un gran nimero de registros duplicados
para la tabla TPM_CUS los cuales deben ser solventados para obtener una mejor
calidad de datos en esta tabla.



Tabla: TPM_TRAN
Valores Nulos.

Tabla 7. Resultados
Fuente: Investigador

TPM_TRAN

COLUMNA VALORES
NULOS

CODIGO 0

CODIGO_CLIENTE 0

INL_AMT 81503

100
80
60
40
20

COLUMNAS

ECODIGO mCODIGO_CLIENTE EINL_AMT

Figura 24 . Resultados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para valores nulos.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
valores nulos a los cuales se les dard su tratamiento de limpieza en instancias

posteriores.

Caracteres Invalidos.

No se presentaron valores invalidos en esta tabla.
Interpretacion de resultados para caracteres invalidos.

Al realizar el andlisis de los datos para esta tabla se evidencio que no existian valores
invalidos dentro de los campos de la tabla TPM_TRAN.

Registros duplicados.

Tabla 8. Resultados
Fuente: Investigador

TPM_TRAN

COLUMNA DUCPLICADOS

CODIGO 0

CODIGO_CLIENTE 8899

INL_AMT 2024

10

COLUMNAS

B CODIGO mCODIGO_CLIENTE EINL_AMT

Figura 25. Resultados
Fuente: Investigador




Interpretacion de resultados para duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
registros duplicados a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias
posteriores.

Total de registros duplicados. 100%
80%
60%
Tabla 9. Resultados 20%
Fuente: Investigador °
TOTAL REGISTRO DUPLICADOS 20%
REGISTROS 72775 0%
REGISTROS
B DUPLICADOS M NO DUPLICADOS

Figura 26 . Resultados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para total de duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existe un gran nimero de registros duplicados
para la tabla TPM_TRAN los cuales deben ser solventados para obtener una mejor
calidad de datos en esta tabla.

Limpieza de los datos.

En la limpieza de los datos esta herramienta presenta una dificultad debido a que los
servicios de limpieza son bajo demanda es decir tienen precio por cada dato. Por esta
razon este parte de la limpieza de los datos no se tomara en cuenta con esta herramienta.



Pricing: Functions

HI li
quality Hiquality Address
Name
i} cleansing
cleansing
2 credits 3 credits
per name per address
SQL Power
Instalacion

06000608

Hlquality Email  Hiquality Phone Duplicate Hiquality Merge Due diligence check
cleansing cleansing detection duplicates (people + companies)

1 credit 1 credit Free up to 5 credits 2 credits 2 credits
[ EE L2 piETE 500k values per duplicate per person per entity

Figura 27. Limpieza de Datos
Fuente: Investigador

La instalacion solo requiere de ejecutar el archivo .exe después de la descarga y
descompresion del archivo esto creara un acceso directo en el menu de inicio.

Para inicial con la herramienta se procede a ejecutarla desde el menu Inicio una vez

instalada.

@ Microsoft Word 2010 3

> SQL Server Business Intelligence '
Development Studio

G"X’\ SQL Server Management Studio #

o)
Ciggh, Servicios
"

ﬂ Bloc de notas 3
(@ Cisco Packet Tracer »
Adobe Dreamweaver C55 3
Administrador de configuracién

de SQL Server

@ Banda Ancha Mévil
c: uj SQL Power DQguru

> Todos los programas

| \Eus:arpmgmmas;: archivos » |

— — = = =

Figura 28. Mend Inicio
Fuente: Investigador



Conexion a los origenes de datos.
Conexioén.

Se procede con la configuracion de las conexiones a la base de datos, para ello se
configura desde el menu principal de la herramienta

)

Figura 29. Conexion
Fuente: Investigador

Se selecciona la opcion “Connections” del subment Yy selecciona la opcion
administracion de conexiones a base de datos.

r '3 3
& Database Connection Manager ‘ @
I

Available Database Connections:

_, DQguru Default Repository Add...
L, 5OL_SERVER

JDBC Drivers...

Close

Figura 30. Administracion de conexiones
Fuente: Investigador



Selecciona el boton afiadir “Add.” para configurar una nueva conexion al SQL

- ~
&%) Database Connection: SQL SERVER l S
Connection Name SQL_SERVER
Database Type SQL Server 2008 -
Connect Options Hostname localhost Port 1433
JDBC URL jdbe:sqlserver:/flocalhost: 1433

Username 53
Password =~ |esssss

Repository Qualifier

i| Connection test successful

Database Product Mame: Microsoft SQL Server

Database Product Version: 10.00.1500

Database Driver Mame: Microsoft SQL Server JDBC Driver 3.0
Database Driver Version: 3.0.1119.0

oK Cancel

Figura 31. Configuracion de nueva conexion
Fuente: Investigador

Llena los datos con la configuracion necesaria para crear una conexion al
SQL_SERVER con el fin de luego proceder con los trabajos que se desee.

PREFILADO

Para realizar un analisis previo a la correccién de los datos la herramienta SQL Power
DQguru no cuenta con opciones de analisis de la informacién o como se la conoce el
Data Profiling. Por esta razdn se tomara los resultados obtenidos con la herramienta
DataCleaner que fue utilizada con anterioridad.

Los resultados obtenidos de la herramienta DataCleaner se muestran a continuacion:
Tabla: TPM_CUS
Los valores nulos.

Tabla 10. Resultados
Fuente: Investigador

TPM_CUS
VALORES
COLUMNA NULOS
CODIGO 0
CODIGO_CLIENTE 0
NOMBRES 0
IDENTIFICACION 0
TIPO_IDENTIFICACION 0




DIRECCION 2652
EMAIL 95118
TELEFONO 382

CELULAR 39794

H IDENTIFICACION
[ EMAIL

E TIPO_IDENTIFICACION
M TELEFONO

100
50
0
COLUMNAS
m CODIGO H CODIGO_CLIENTE E NOMBRES

E DIRECCION
CELULAR

Figura 32. Resultados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para valores nulos.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
valores nulos a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias posteriores

Caracteres Invalidos.

Tabla 11 . Resultados
Fuente: Investigador

TPM_CUS
COLUMNA CARACTERES INVALIDOS
CODIGO 0
CODIGO_CLIENTE 0
NOMBRES 0
IDENTIFICACION 73
TIPO_IDENTIFICACION 0
DIRECCION 0
EMAIL 0
TELEFONO 2039
CELULAR 0




4
2,039
2
0 0 0 0’O7n3 0 0 0
-
0
COLUMNAS
W CODIGO W CODIGO_CLIENTE E NOMBRES
l IDENTIFICACION B TIPO_IDENTIFICACION E DIRECCION
@ EMAIL M TELEFONO CELULAR

Figura 33. Resultados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para caracteres invalidos.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
caracteres invalidos a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias
posteriores.

Registros duplicados.

Tabla 12. Resultados
Fuente: Investigador

TPM_CUS

COLUMNA DUCPLICADOS
CODIGO 0
CODIGO_CLIENTE 18015
NOMBRES 18015
IDENTIFICACION 18015
TIPO_IDENTIFICACION 18015
DIRECCION 9250
EMAIL 5032
TELEFONO 1355
CELULAR 576




18,10518,105 18,107

20
10
0
COLUMNAS
H CODIGO B CODIGO_CLIENTE E NOMBRES
M IDENTIFICACION E TIPO_IDENTIFICACION E DIRECCION
H EMAIL ETELEFONO [ CELULAR

Figura 34. Resultados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
registros duplicados a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias

posteriores.

Total de registros duplicados.

Tabla 13. Resultados
Fuente: Investigador

TOTAL REGISTRO DUPLICADOS

REGISTROS 46492

100%
80%
60%
40%
20%

0%

REGISTROS
E DUPLICADOS B NO DUPLICADOS

Figura 35 . Resultados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para total de duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existe un gran nimero de registros duplicados
para la tabla TPM_CUS los cuales deben ser solventados para obtener una mejor

calidad de datos en esta tabla.




Tabla: TPM_TRAN

Valores Nulos.

Tabla 14. Resultados
Fuente: Investigador

TPM_TRAN

COLUMNA

VALORES
NULOS

CODIGO

0

CODIGO_CLIENTE

0

INL_AMT

81503

100
80
60
40
20

COLUMNAS

ECODIGO mCODIGO_CLIENTE EINL_AMT

Figura 36. Resultados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para valores nulos.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
valores nulos a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias

posteriores.

Caracteres Invalidos.

No se presentaron valores invalidos en esta tabla.
Interpretacion de resultados para caracteres invalidos.

Al realizar el andlisis de los datos para esta tabla se evidencio que no existian valores
invalidos dentro de los campos de la tabla TPM_TRAN.

Registros duplicados.

Tabla 15. Resultados
Fuente: Investigador

TPM_TRAN

COLUMNA

DUCPLICADOS

CODIGO

0

CODIGO_CLIENTE

8899

INL_AMT

2024

10

COLUMNAS

ECODIGO MCODIGO_CLIENTE EINL_AMT

Figura 37 . Resultados
Fuente: Investigador




Interpretacion de resultados para duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
registros duplicados a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias
posteriores.

Total de registros duplicados.

100%

Tabla 16 Resultados 80%
Fuente: Investigador 60%

40%

TOTAL REGISTRO DUPLICADOS 0%

REGISTROS 72775

0%

REGISTROS

B DUPLICADOS B NO DUPLICADOS

Figura 38. Resultados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para total de duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existe un gran numero de registros duplicados
para la tabla TPM_TRAN los cuales deben ser solventados para obtener una mejor
calidad de datos en esta tabla.

LIMPIEZA
Los pasos que se siguen para la limpieza con esta herramienta son los siguientes:

5. Crear un nueva carpeta de proyectos

6. Dentro de la carpeta creada, establecer un proyecto de limpieza “Cleasing
Project”

7. Seleccionar la carpeta de transformaciones y crear una nueva transformacion

8. Ultilice los objetos que la herramienta nos provee para la limpieza



Process Name: LIMPLA TODDA LA TABLA

Desaription: Calou

Save Transformation [] Show Preview

TPM_CUS4 &

CODIGO_CLIENTE (String) NOMERES (String) [IDENTIFICACION (String)| [TIPO_IDENTIFICACION (String)

]
Trim Spaces Trim Spaces
J f @
A i i )
i 8 i s & /3
i o e — Translate Words & = Upper Case g
Trim Spaces Upper Case > Retain Chars &
fl [ fl [} /
Retain Chars & a Upper Case
Retain Chars P Trim Spaces etz Chars, @
@
o
Lower Case
] ] f ] [N |
i i i i Womom oM
- » » » » L

CODIGO_CLIENTE (String)| [NOMERES (String)| [IDENTIFICACION (String)| [TIPO_IDENTIFICACION (String)

TPM_CUS4 &

Figura 39. Escenario
Fuente: Investigador

Los objetos que se utilizan para la limpieza son basicamente:

Trim Spaces: Para eliminar espacios entre las palabras.

]
e

Trim Spaces

Figura 40. Trim Spaces
Fuente: Investigador
Este objeto no requiere de ninguna configuracion.

Upper Case: para convertir las palabras en mayusculas.

ol
b

Upper Case

Figura 41. Upper Case
Fuente: Investigador

Este objeto no requiere de ninguna configuracion.



Lower Case: para convertir las palabras en minusculas.

fn
i

Lower Case

Figura 42. Lower Case
Fuente: Investigador

Este objeto no requiere de ninguna configuracion.

Retain Chars: para retener solo ciertos caracteres deseados.

[i]
Uppe i i
Retain Chars & Retain Chars & o
Retain Characters: Retain Characters:
[a-7] [0-9]
/| Use Regular Expressions /| Use Regular Expressions
/| Case Sensitive /| Case Sensitive

Lower Case J

Figura 43. Retain Chars
Fuente: Investigador

Se debe utilizar la expresion de caracteres que deseemos conservar y seleccionar 10s
check box para activar la opcién de usar la expresion y uso de la sensibilidad para
mayusculas y minusculas.

Traslate Words: para cambiar ciertos caracteres por otros.



Translate Words &

Translabes Gronps

QUETAR -CARACTERES-ESPECIALES,

] Line: Risguuisr Expidsiora

o | Cota Soraitheg

Translaton T oS

QLOTAR -CARMCTERES-ESFECIMES

L Bl
L Bl

Q

SQLPOWIE

Figura 44. Traslate Words
Fuente: Investigador

Se debe utilizar la expresion de caracteres que desee cambiar y seleccionar los check
box para activar la opcion de usar la expresion y uso de la sensibilidad para mayusculas
y minusculas. Los grupos de remplazo se deben personalizar con anterioridad lo cual es

muy sencillo.

Quitar Duplicados

Para la limpieza de los datos se deben configurar los siguientes pasos:

Crear un nuevo proyecto de “De-duping project” y configurarlo.

@- SQL Power DQguru: sa@DQguru Default Repositary

File Edit Connections Project Tools Help

E-e Delete Folder

& % Refresh

Script...
Merge Rules

.2 Run Match Engine
validate Matches
5 Validation Status
i Run Merge Engine
b g Audit Information
Backup Projects

| Translation Groups

Mew Cleansing Project
New Address Correction Project

\5 DEL MERGE

E1-{Z] Current Projects 4
PRUEBAS »
[ PRUEBAZ
B[ PREUBASS Folder Name: |PRUEBAS
B ) PRUEBAS4 I
EH CON 100 MIL DATOCS
..‘a Mew Project  » MNew De-duping Project

Save

Figura 45. Configuracion
Fuente: Investigador



La configura con los siguientes datos:

Nombre del proyecto.

Ubicacion a la carpeta que deseamos que se afiada el proyecto.

Nuestra conexion al SQL SERVER 2008 antes creada.

Selecciona la base de datos.

El esquema que se utilizara para la limpieza.

La tabla en la cual se aplicaran los cambios.

Una columna principal (en el caso de no existir una columna principal se puede

escoger la posible PK)

8. Se debe elegir una base de datos donde se almacenara la informacion de las filas
con registros duplicados.

9. De igual manera el esquema que se utilizara.

10. Se debe escribir el nombre de la tabla que almacenara la informacion de los
registros duplicados.

11. Para el punto anterior no es necesario que la tabla exista ya que la herramienta

crea la tabla con los campos necesarios de donde tomara la informacion para los

cambios que se vayan a realizar.

No ok wbdE

Figura 46. Accesos a la tabla
Fuente: Investigador

Una vez configurado las conexiones, crear las columnas de salida que seran analizadas
para obtener los resultados de posibles duplicados.

En este caso se debe crear una transformacion de salida en la cual se selecciona una o
varias columnas de analisis.



va

Process Name: ELEGIR COLIMNAS DEL MERGE

Description: SE SELECIONA LAS COLUMNAS PARA VALIDAR LOS DUPLICADOS

Save Transformation [] Show Preview

TPM_CUS4 #
Shaw All Hide All
+ | |CODIGO_CLIENTE (String) | + | [IDENTIFICACION (String) TIPO_IDENTIFICACION (String)  + |+ | + + +
] ! NN

8488.

Transformation Results &

Figura 47. Configuracion de Duplicado
Fuente: Investigador

Afadir la tabla TPM_TRAN en el “Merge Rules” y configurar la accion que desea que
realice el Merge.

@ 5QL Power DQguns 358 0Qgury Defoult Repasitory | )
File Edit Connections Project Jooks Help

va

Catalog: 08_PRUEBASDQ
Schems: (cbo

Tabe Nome: (TPM_TRAN

Idex Name: [PK TP _TRAN

Parent Table: |dbo,TPM_CUS (TABLE)

saLPOWER Save |

22

Figura 48. Merge Rules
Fuente: Investigador

Luego se procede a ejecutar la transformacion echa anteriormente con el fin de hallar
los posibles duplicados para ello se selecciona la opcion “Run Match Engine”



@- SQL Power DQguru: sa@DQguru Default Repo

File Edit Connections Project Tools Help

=) Current Projects

| PRUEBAS

| PRUEBA2

| PREUBAS3

| PRUEBAS4

[=}+[- | PRUEBAS

¢ | ELIMINAR DUPLICADOS

t|- ¢ | LIMPIEZA DE DATOS

E|.a ELIMIMAR. DUFLICADOS TOTAL
=} | Transformations

4# ELEGIR. COLUMMAS DEL MERGE

| Merge Rules

@

" Validate Matches

¢ Validation Status

4% Run Merge Engine

| g Audit Information

[#]-| | Backup Projects

[#-[_| Translation Groups

Figura 49. Run Match Engine
Fuente: Investigador

La cual muestra otra pantalla en la cual se pulsa el boton para ejecutar la basqueda.

Log File: |C:\Program Files (x86)\SQL Power DQguru\ELIMINAR DUPLICADOS TOTAL.Jog E
[~ Append to old Log File? Show Log File...

Tranformations to run: [ chaose Transformations (All Selected)... |

# of records to process: 015 (setto0toprocessal)
[C] Batch execute SQL statments
] Clear match pool
(] Debug Mode (Changes wil be rolled back)

Message Level: e

! 0%

2013-11-08 INFO Checking Match Engine Preconditions B
2013-11-08 INFO Starting Match Engine

2013-11-09 INFO Searching for matches

2013-11-08 INFO Transformation 'ELEGIR COLIMNAS DEL MERGE' found 50474 matches

2013-11-08 7 INFO Match Engine found a total of 50474 matches

2013-11-08
2013-11-09

INFO Storing matches
INFO Match Engine finished successfully

Clear Log

244/338M

Figura 50. Run Match Engine
Fuente: Investigador

Donde se observa las coincidencias que se han encontrado las cuales se pueden utilizar
para la limpieza de duplicados.



Se puede elegir la opcidon de auto-matching con el fin de que se realice una

comparacion y la herramienta elija la mejor opcion.

4 Default Repository

s0ls Help

Choose Displayed Value. .

e | @ ®

Choose Transformations (Al Selected)...

Reset Al

Reset Cluster

l
|
l
J

Auto-Match | : [ELEGIR COLUMNAS DEL MERGE v |

18501p—— 31259
g4 —— q18502
19974 — 438941
7986321349
s8z7p—— 26622
S0493p—— 30075

|EEy———————— 72

copico 9769

ICODIGO_CLIENTE

[DENTIFICACION 1701320970

TIPO_IDENTIFICACION [CEDULA DE CIUDADAMNIA

DIRECCION BLOQUE #1MZ 8 SOL 12

EMALL linull)

[TELEFOND 593042263700

ICELULAR 5930987756211

NL_AMT )

IOMBRES OSARIOPEREZDIMASOCTAVIO . ROSARIOPEREZDIMASOCTAVIO

0701320970

.. CEDULA DE CIUDADANIA

(ul)

(o)

159M/338M

Figura 51

Fuente

. Auto-Matching

> Investigador

auto

La columna que se muestra con rojo es la columna que esta repetida se puede elegir la
columna que se desee que permanezca en nuestra base de datos de acuerdo con las
reglas del negocio con las que se esta trabajando en mi caso se conserva el registro con
mayor numero de columnas llenas para todos los casos.

Esta es una advertencia de la herramienta para que se revise si la auto-comparacion
realizada esta de acuerdo con nuestras reglas del negocio.



[ WARNING - & |

WARNIMG: Performing an the auto-rnatch operation will create

matches between all records that were matched according to the
selected rule set, It is imperative that you review these

matches carefully before merging records because this operation

does MOT rank records based on their perceived usefulness, I

| Aceptar |’ Cancelar

Figura 52. Mensaje de Precaucion
Fuente: Investigador
Despues de validar las coincidencias en la opcion “Validation Matches”, se valida el
estado de las reglas de coincidencias aplicadas y cudl sera el conteo de columnas que
van a cambiar

PRUEBAS
PRUEBA2
PREUBAS3
PRUEBASS Group Priority Match Status Row Count

PRUEBAS ELEGIR COLIMNAS DEL MERGE lo MERGED 27138
< | ELIMINAR DUPLICADOS

€| LIMPIEZA DE DATOS
£ | ELIMINAR DUPLICADOS TOTAL
[+ Transformations
| 408 ELEGIR COLUMNAS DEL MERGE
Merge Rules
+-<g Run Match Engine
. Velidate Matches
&)
4} Run Merge Engine
L ikt Tnformation

Project: ELIMINAR DUPLICADOS TOTAL

0

Figura 53. Validation Matches
Fuente: Investigador

El conteo de columnas que van a hacer afectadas se muestra en total y que se realizaran
este numero de afectaciones en la tabla.

Finalmente se escoge la opcion “Run Merge Engine” para ejecutar la limpieza de los
datos

Esta es la pantalla que nos muestra que la limpieza de duplicados ha sido un éxito con el
namero de afectaciones realizadas.



Log Fie:

[] Append to old Log File? Show Log File..

# of records to process:

05 (Setto0 toprocess al)

] Debug Mods (Changes wil be rolled back)

Message Level:

mFo -

C:\Program Files (x86)\5QL Power DQguru\ELIMINAR DUPLICADOS TOTAL log

[ Save ][ Show Command. .. ][ Run Engine

Abort

2013-11-09
2013-11-0%
2013-11-09
2013-11-0%
2013-11-09
2013-11-08
2013-11-09
2013-11-09
2013-11-08
2013-11-09
2013-11-0%
2013-11-09
2013-11-08
2013-11-09
2013-11-09
2013-11-08
2013-11-09
2013-11-0%
2013-11-09
Summary of
Table

INFO #%*%* Merging record 2
INFQ *#%%* Merging record 2
INFO ***¥* Merging record
INFO ***** Merging record
INFO ***** Merging record
INFO ###%* Merging record 2
INFO *#*%+* Merging record
INFO *%*%* Merging record
INFO *#%+* Merging record
INFO *%*%* Merging record
INFO **#** Merging record
INFO ***** Merging record
INFO ##%%% Merging record
INFO *#*%+* Merging record
INFO *%*%* Merging record
INFO *#%+* Merging record
INFO *%*%* Merging record

36,178 INFC =##+* Merging record

:38,359 INFO

modifications by table:

DB_PRUEBAS.dbo.TPM_CUS4

2013-11-09

18:32:38,374 INFO Merge Engine finished

27128 Rwwn
27128
27130

27131
27132
27133
27134
27135
27136
27137
27138

of

Update Delete Insertc
27138 27138 0

successfully

Figura 54. Limpieza de Duplicados
Fuente: Investigador

Para verificar los datos en la tabla se tiene la siguiente imagen que muestra la cantidad
de registros que han quedado después de la limpieza.

Este es el resultado de realizar la limpieza de la tabla y dejarla sin duplicados

SQLQueryl.sql - M..RUEBAS (sa (33))" - X
—
[«
gelect * from dbo.TEM CUS54 F
q 11 r B
= Resuftados Mensajes
CODIGO_CLIENTE  NOMBRES IDENTIFICACION  TIPO_IDENTIFICACION DIRECCION EMAIL TEL =
1 i 0DODDD0005070265  ANCHUNDIAALVARADOELSABEATRIZ 0915433650 CEDULA DE CIUDADANIA ~ SAMANES 5 elanchundia 1@hotmail com 537
2 " 0D0D0D0003712982  VILLAGRANCEPEDAIOSERICARDO 0910037050 CEDULA DECIUDADANIA  AGUIRRE 116 Y PICHINCHA jorivice @gmail.com 592
3 7 0000000005557014  CARRASCOSACOMNJAVIERDANIEL 1207608207 CEDULA DECIUDADANIA  PITAL N 2 SALIDA A BALDRAMIA molinsaec@yahoo.com 592
4 7 0000000005591157  QUINONEZRIVERAJOSEANTONIO 1312092339 CEDULA DECIUDADANIA ~ CANALITO malinsasc@yahoo.com 592
5 7 0D00000005551256  ASANZAZAMBRANOGLENDYELIZABETH 0923433822 CEDULA DECIUDADANIA  FORTIN DE LA FLOR charito06@hetimail.com 552
6 108 0D0DDD0003713056  CASTILLODELGADOJUANCARLOS 1710433044 CEDULA DECIUDADANIA  JOSE RIOFRIO OE3-OES212 juank1174@hotmail com 582
7 184 0000000005871418  AGUAGALLOOROZCOBELENGABRIELA 0604445254 CEDULA DECIUDADANIA ~ SAN ANDRES MZC CO1 baguagal@pichincha.com 552
8 134 0D000D0003712738  EGASGONZALESMARTHAMARIA 1715415301 CEDULA DECIUDADANIA  CALLE G LOTE 523, martyegasg @hotmail com 592
5 232 00000000055912563  QUILOZURITAJOHANNAELIZABETH 1722145875 CEDULA DECIUDADANMIA  LORENZO FLORES 519 120'Y SALVADOR  joha_satujag@hotmal.com 592
1 294 0000000004027853  LUZURIAGALIZANOJOSEANDRES 1802905560 CEDLULA DECIUDADANIA  MONTALVO D7-71 JI@iconosistemas.com 592
11 305 0000000003712841  LENNONALBANMARTIN 1500519457 CEDULA DECIUDADANMIA ~ SAM JOSE DE RUMUHURCOS martinxitooo @yahoo es 592
12 352 0D00000005068978  GALARZAESPINOSAJANNYCAROLINA 1723413256 CEDULA DECIUDADANIA  CALLE OESX Y PEDRO CATIRO CASAS...  janny_gg17@hctmail com 552
13 402 0D000D0005065234  SAENZBURBANOGUILLERMOJAVIER 1712914555 CEDULA DECIUDADANIA  LUIS CALIXTO Jjaviersaenzb@gmail com 582
14 407 0000000003713101 - POMARUIZROMMELIJOSE 1718883570 CEDULA DECIUDADANIA  PRIMERO DE MAYO LT.7 rommel 86&hotmail es 582
15 461 0D000D0005069529  QUIROZMONCAYOEDISONJAVIER 1713309746 CEDULA DECIUDADANIA ~ PRIMICIAS 1 5368 javier_om@hotmail com 592
16 472 0000000003713203  CABEZASCAMPOSJIMMYALESIO 171714077 CEDULA DECIUDADANIA  BAY PASS QUEVEDO 810 clicandida@hotmail. com 592
17 528 0000000005065748  GRUNAUERMINUCHEGUIDOEMANUEL 0918288968 CEDULA DECIUDADANIA  URDESA NORTE MZ 28 SOLAR 9 NUM ... grunzuer_guido@hotmail.... 552
18 614 0000000003713013  MOROCHOHERMOSACARLOSEDUARDO 1714824875 CEDULADECIUDADANIA  PANAMERICANANORTEKM 81/2L0..  cemhedu@hotmail. com 592
19 681 0000000005070252  MORALESMARQUEZSENAYANINA 0940547912 CEDULA DECIUDADANIA ~ VINCES Y VICTOR MANLEL RENDON nina_4mm@&hotmail. com 552
Zﬂl 751 712672 HIDALGOVACAPABLODAVID 1714762034 CEDULA DE CIUDADANMIA  MARISCAL SUCRE 51472 cerenciadeprovectos @m 59z 7
< T »

Figura 55. Limpieza de Duplicados
Fuente: Investigador




Resultados de los datos después de la limpieza de datos.
Los resultados obtenidos de la limpieza con la herramienta se muestran a continuacion:

Para analisis de los datos después de la limpieza se utiliz6 la herramienta DataCleaner
debido a que SQL Power no cuenta con esta funcion.

Los resultados obtenidos de la herramienta DataCleaner se muestran a continuacion:
Tabla: TPM_CUS
Los valores nulos.
No se encontraron valores nulos en esta tabla.
Caracteres Invalidos.
Tabla 17 Resultados Tabla TPM_CUS

Fuente: Investigador

TPM_CUS
COLUMNA CARACTERES INVALIDOS
CODIGO 0
CODIGO_CLIENTE 0
NOMBRES 0
IDENTIFICACION 0
TIPO_IDENTIFICACION 0
DIRECCION 1568
EMAIL 5118
TELEFONO 182
CELULAR 9794




4
2,039
2
0
COLUMNAS

W CODIGO W CODIGO_CLIENTE E NOMBRES
M IDENTIFICACION B TIPO_IDENTIFICACION E DIRECCION
B EMAIL W TELEFONO CELULAR

Figura 56. Resultados Tabla TPM_CUS
Fuente: Investigador

Registros duplicados.
No se encontraron valores duplicados en esta tabla.
Interpretacion de resultados para la tabla TPM_CUS.

En el andlisis de los resultados después de la limpieza en la tabla TPM_CUS
observamos que los datos fueron mejorados con el uso de las funciones de limpieza que
la herramienta brinda, de esta forma podemos evidenciar que los datos han mejorado en
comparacion con el analisis preliminar de la tabla.

Tabla: TPM_TRAN

Valores Nulos.

No se encontraron valores nulos en esta tabla.
Caracteres Invalidos.

No se presentaron valores invalidos en esta tabla.

Registros duplicados.

No se presentaron valores duplicados en esta tabla.



Interpretacion de resultados para la tabla TPM_TRAN.

En el andlisis de los resultados después de la limpieza en la tabla TPM_TRAN
observamos que los datos fueron mejorados con el uso de las funciones de limpieza que
la herramienta brinda, de esta forma podemos evidenciar que los datos han mejorado en
comparacion con el analisis preliminar de la tabla.

Los datos obtenidos después del uso de la herramienta

SQLQueryLisql - M..RUEBAS (sa (53))" A

i
3
select * from dbo.TEM CUS4
4 m b B
CODIGO_CLIENTE ~ NOMBRES IDENTIFICACION  TIPO_IDENTIFICACION DIRECCION EMAIL TEL =
1 0000000005070265 ANCHUNDIAALVARADOELSABEATRIZ 0915433650 CEDULA DECIUDADANIA  SAMANES & elanchundial@hotmail.com 59
2 0000000003712982  VILLAGRANCEPEDAJOSERICARDO 0910037050 CEDULADECIUDADANIA  AGUIRRE 116 Y PICHINCHA jorivice @gmail.com 592
3 0000000005591014  CARRASCOSACOMJAVIERDANIEL 1207608207 CEDULA DE CIUDADANIA  PITAL N 2 SALIDA A BALDRAMIA molinsaec@yahoo com 852
4 0000000005591157  QUINONEZRIVERAJOSEANTONIO 1312092339 CEDULADECIUDADANIA  CANALITO malinsaec @yahoo.com 592
5 87 0000000005551256  ASAMZAZAMBRANOGLENDYELIZABETH 0923439822 CEDULA DECIUDADANIA  FORTIM DE LA FLOR charito 106@hotimail. com 552
6 108 0000000003713056  CASTILLODELGADOJUANCARLOS 1710433044 CEDULA DECIUDADANIA  JOSE RIOFRIQ OE3- OES212 Jjuank1174@hotmail. com 892
7 164 0000000005871418  AGUAGALLOOROZCOBELENGABRIELA 0604445254 CEDULADECIUDADANIA  SAM ANDRES MZC CO1 baguagal @pichincha.com 592
8 154 0000000003712738  EGASGONZALESMARTHAMARIA 1715415301 CEDULA DECIUDADANIA  CALLE G LOTE 523, martyegasg@hotmail com 852
] 232 0000000005591253  QUILOZURITAJOHANMAELIZABETH 1722145875 CEDULADECIUDADANIA  LORENZO FLORES S$1%120Y SALVADOR  joha_satuisg@hotmail.com 597
m 2% 0000000004027853  LUZURIAGALIZANOJOSEANDRES 1802905360 CEDULADECIUDADANIA  MONTALVO 07-70 I@iconosistemas.com 592
1 305 0000000003712841  LENMONALBANMARTIN 1500519457 CEDULA DECIUDADANIA  SAN JOSE DE RUMUHURCOS martinxitooo @yahoo es 892
12 382 000000D005068978  GALARZAESPINOSAJANMYCAROLINA 1723413256 CEDULADECIUDADANIA  CALLE OESXY PEDRQ CATIRO CASAS...  janny_og17@hotmail. com 592
13 402 0000000005069234  SAENZBURBANOGUILLERMOJAVIER 1712514585 CEDULA DE CIUDADANIA  LUIS CALIXTO javiersaenzb@gmail com 852
14 407 0000000003713101  POMARUIZROMMELJOSE 1718883570 CEDULADECIUDADANIA  PRIMERO DE MAYO LT.7 rommel 86 @hotmail es 592
15 461 0000000005069529  QUIRQZMONCAYOEDISONJAVIER 1713309746 CEDULADECIUDADANIA  PRIMICIAS 15368 javier_gm@hotmail.com 592
16 472 0000000003713203 CABEZASCAMPOSJIMMYALESIO 1717140774 CEDULA DECIUDADANIA  BAY PASS QUEVEDO 810 olicandida@hotmail com 892
17 528 0000000005065748  GRUMAUERMINUCHEGUIDOEMANUEL 0918388968 CEDULADECIUDADANIA  URDESANORTE MZ 28 SOLAR SNUM ... grunauer_guido@hotmail ... 597
18 614 0000000003713013  MOROCHOHERMOSACARLOSEDUARDO 1714824875 CEDULA DE CIUDADANIA ~ PANAMERICANA NORTE KM 8 1/2L0 cemhedu@hotmail com 85:
19 681 0000000005070252 MORALESMARGUEZSENAYANINA 0940547912 CEDULADECIUDADANIA  VINCES Y VICTOR MANUEL RENDON nina_dmm@&hotmail com 552
20 751 0000000003712672  HIDALGOVACAPABLODAYID 1714762034 CEDULADECIUDADANIA  MARISCAL SUCRE 514-72 aerenciadeprovectos®m... 590 T

Figura 57 Resultados Limpieza TPM_TRAN

Resultado del uso de la herramienta.

Fuente: Investigador

e La configuracion de conexion es muy sencilla e intuitiva.

e La herramienta no cuenta con objetos de analisis de datos previos a la limpieza
(profiling), lo cual se presenta como una desventaja.

e La limpieza de los datos es muy facil y sencilla de configurar ya que el uso de
los objetos de manera visual facilita la comprensién.

e La limpieza de duplicados también representa una forma sencilla de su uso y es
muy eficiente.

e Los datos son afectados de manera inmediata por lo que se debe tener cuidado
con los cambios a realizar en el momento de ejecutarlos, para ello se recomienda
realizar back up de los datos.



ORACLE DATA QUALITY
Configurar la conexion con los datos.

Para iniciar el controlador de conexiones (Gestor de Metabase) que debe tener la
herramienta previamente instalado y se selecciona del menu de inicio de nuestro equipo.

% Oracle Data Profiling and Quality

—7
%_j' Gestor de Metabase

Figura 58. Oracle Data Quality
Fuente: Investigador

Se ingresa las credenciales del administrador para configurar.

e Repositorio
e Usuario
e Contrasefia

Contrasefia

Data Quality
for Data Integrator

11gR1 Release

ORACLE
el 8 &

Cancelar

Figura 59. Acceso
Fuente: Investigador



Se presenta la pantalla de inicio

(3 Oracle Data Quality Metabase Manager : [C:\Users\PCUSER\Documents\Conexién.tsm - Conexién: primary, Metabase: _control, Usuario: madmin] - [Bienvenido a Or... L = | (5] ||
% Archivo Editar Ver Lista Herramientas Ventana Ayuda _[=]=

BLEI&LSD=(E B0 |

]
« E Bicnvenido a Oracle Data Quality for Data Integrator
a

Figura 60. Pantalla de inicio
Fuente: Investigador

Se crea una nueva Metabase seleccionando de la raiz del explorador

@ Oracle Data Quality Metabase Manager : [C:\Users\PCUS

@Archivo Editar Ver Lista Herramientas Ventan:

BE[ER&L%2= 0

Elementos Administrativos (Recuerto: 4)
Cortrol Administrativo

= | Metabagy

B Usuan Desplegar a Metabases
..... a Usuari
..... B Conexi Agregar Metabase

T

Figura 61. Crear Metabase
Fuente: Investigador

Se selecciona “Agregar Metabase” y llena los parametros indicados

e Nombre

e Patron

e Tamarfio de la cache puablica (el tamafio de la cache publica por defecto es de
16MB pero si disponemos de un buen servidor esta puede aumentar)



7 ~
nueva_metabase s % @
Agregar o editar una metabase. Los valores de caché definen la
cantidad de memoria del servidor que utiliza la metabase: Cuanto
mayores sean estos valores mejor es el rendimiento.
Advertendia: Asegurese de que el total de caché de todas las
metabases no excede la memoria del servidor disponible o el
rendimiento disminuira rapidamente.
Mombre nueva_metabase I
Patrén por [default eg. SAabc pad A
Tamafio de Caché Piblica (en 1024
Creado madmin
Fecha de 2014/02/09 20:08:31
Editado madmin
Fecha 2014/02/09 20:08:38
[ Aceptar ] [ Cancelar ]
h

Figura 62. Agregar Metabase
Fuente: Investigador

Se pueden visualizar y reconfigurar los metabases existentes una vez creada.

3 Oracle Data Quality Metabase Manager : [C:\Users\PCUSER\DacumentsiConexién.tsm - Conexin: primary, Metabase: _control, Usuario: madmin] - [Metabases] =NICE X
> Archivo Editar Ver Lista Herramientas Ventana Ayuda _[&]x
HE[EGdHASDHEH 6 7 | ]
x Metabases
Elemerttos Administrativos (Recuertto: 4) Eo
=] Control Administrativo
[l Metcbases Nombre Creads  Tamafio de Caché Piblica  Tamafio de Caché Privada  Patrén por Defecto  Creadopor  Fecha de Crescién  Editad
[ Usuarios _control Creada |16 16 default madmin | 2013/11/16 10:57:31 | madmir
i [B Usuarios de Metabase crx_prusha Cresda 1024 16 default madmin 2014/02/09 08:54:27  madmir
+[E Conexiones de Cargador Flle_fat Creada |16 18 default madmn | 2014/01/18 17:29:16 | madmir
nueva_metsbase Cresda 1024 16 default madmin | 2014/02/09 20:08:31 | madmir
odbeprueba Creada 10 16 default madmin | 2014/01/14 22:31:16 | madmir
prusba Creada 10 16 default madmin | 2013/11/16 11:03:52 | madmir

6 filas

Listo

Figura 63 Metabases Creados
Fuente: Investigador

Luego se crea un usuario que sea quien se conecte a la metabase, para lo cual se
selecciona de la raiz del explorador “Agregar Usuario...” y se configura las
credenciales.



Cracle Data Quality Metabase Manager : [C\Users\PCUSER\Doc.
ty g

@Archlvc Editar Ver Lista Heramientas Ventana Ayuc

EIEYGEEYTY S IS

Elementos Administrativos (Recuento: 4)
[=] Control Administrativo

B Met Cn
[2:: | Lz i “re
B Us ire
B Co
Agregar Usuario... I
i
Editar Propiedades de Contrasefia...

T

Figura 64 Agregar Usuario
Fuente: Investigador

Se configura:

e Nombre: nuevo_usuario

e Forzar vencimiento (no seleccionamos esta opcion)
e Contrasefia

e Confirmacion

. 5
Propiedades del Usuario - h % @

Nombre nuevo_usuario

Forzar Vendmiento@

Contrasefi e

Confirmacidn: LIl

Estado de
Metabase:
Ultima

Fallos:

Figura 65 Propiedades de Usuario
Fuente: Investigador



Se revisa la creacion del usuario.

(J Cracle Data Quality Metabase Manager : [C\Users\PCUSER\Documents\Conexién.tsm - Conexién: primary, Metabase: _control, Usuario: madmin] - [Usuarios] = | 5 S|
b Archivo Editar Ver Lists Hi ana  Ayuda _[=]x
e Eéess2= Ble o V520
| Usuarins
Elementos Administrativos (Recuento: 4) Eﬂ
=128 Control Ad rativo
" Meteh Nombre Estadode Conexidn  Metabase Vencida  Fecha de Vencimierto  Creado por  Fechade Creacién  Edtadopor  Fecha de Ed
=] Usuaro: Caros No madmin  2013/11/16 11:0541 |madmn | 2014/01/14]
B Usuarios de Metabase Javier MNo madmin 2014/01/14 22:32.00 2014/02/06 ¢
[ Conaxiones de Cargzd! bebita No madmin | 2014/01/19 172953 20140119
madmin No madmin  2013/11/16 10:57:31 2014/02/09
L No madmin | 2014/02/08 20:19.03
skwipor No madmin

Listo

Figura 66. Vista Usuario
Fuente: Investigador

Ahora se asigna el usuario creado para que pueda conectarse a la metabase creada con
anterioridad, para ello seleccionamos “Agregar usuario a metabase” del explorador raiz.

@ Cracle Data Quality Metabase Manager : [C\Users\PCUSER\Documents'

BHEER&LES20@

Elementos Administrativos (Recuento: 4)
-[g%] Control Administrativo

E Usuari
i

@Archivo Editar Ver Lista Herramientas Ventana Ayuda

| &
(L1}

B Metabases MNombre Estado de Cc
B Usuarios Carlos
a

Cambiar Nivel de Usuarios de Metabase

Agregar Usuario a Metabase...

Trieva n=nann

Figura 67. Agregar usuario
Fuente: Investigador

En la ventana que se despliega se selecciona al usuar
anterioridad

Nombre de usuario
Metabase

permisos de acceso a la metabase)

i0 y la metabase creada con

Usuario limitado (no seleccionamos esta opcion ya que esto disminuird los



Agregar Usuaric de Metabase &J

Proporcionar un permiso de usuario para acceder a una metabase.

A los usuarios se les puede conceder acceso completo o limitado. El

MNombre de [nuevo_usuario v]

Metabase: [nueva_membase v]

Usuario Limitad@: |

[ Aceptar ] ’ Cancelar ]

Figura 68. Agregar Usuario Metabase
Fuente: Investigador

Para finalizar se configura la conexion con los datos, para ello se selecciona “Agregar
Conexi6n de Cargador”

@ Cracle Data Quality Metabase Manager : [C:\Users\PCUSER\Docurments\Con

@Archivo Editar Ver Lista Herramientas Ventana Ayuda

HAE [ EXé&SLS 2= A

| & = v |
Usuarios
Elementos Administrativos (Recuento: 4) Eo
ontrol Administrativa
B Metabases Nombre Estado de Conexic
- Usuarios

Carlos

Cambiar Nivel de Conexiones de Cargador
Agregar Conexidn de Cargador

Editar Valores de Cargador...
1

Figura 69. Agregar Conexion de Cargador
Fuente: Investigador

Se llenan los datos con la conexidn que se va a realizar en nuestro caso usaremos una
conexion ODBC

e Nombre
e Tipo de conexioén



F ~
Agregar Conexion de Cargador @

MNombre: nueva_conexion
Descripddn: conexion con los datos a analizar
Tipo: [deiimited ~]
cobol
; _db2
Usar Single Sign P ——
. odbc
Parémetros orade
trillium
Filtro por

Directorio de Datos ~ G:\Tesis\Pruebas
Extensiones de D...
Directorio de Esqu,.. G:\Tesis\Pruebas

Extensiones de Es...

[ Aceptar ][ Cancelar ]

Figura 70. Pantalla Agregar Conexion
Fuente: Investigador

Antes de finalizar se definimos el acceso a la metabase 0 metabases que se inicialicen
con esta conexion y se presiona aceptar.

r 3
Acceso a Metabase @

Selecdone las metabases que puede utilizar esta conexion de carg

() Ninguna metabase

(@ Metabases selecdonadas

[ enx_prueba

[T file_fat
nueva_metabase
[ odbcprueba

[ prueba

[ Aceptar J [ Cancelar ]

Figura 71. Acceso a Metabase
Fuente: Investigador



Luego se presiona aceptar para finalizar y revise la creacion del cargador de objetos

(J Oracle Data Quality Metabase Manager : [C:\Users\PCUSER\Documents\Conexién:tsm - Conexién: primary, Metabase: _control, Usuario: madmin] - [Conexiones de C..| .= | 5] |mtiSe|
Db Archive Editer Ver Lista Herramientes Ventana Ayuda _ =)=
HE ERétALS2EE DR e » 7| |0
x E Conexiones de Cargador
Elementos Administrativos (Recuento: 4) (i )
=88 Control Administrative - - -
B Metabases Identficador de Conexién ~ Nombre Tipo Acceso a Metabase  Descripcién Sngle Signon  Parémetros
B Usuarios 1 Conexion_Prusba | odbe prucba Conectarse con la prusba No HOST localhest PO
B Usuarios de Metabase 2 Prueba odbe prueba Prueba ODBC Si HOST localhost PO
[ Conexiones de Cargador 3 odbeprueba odbe odbcprueba otra No HOST localhost PO
4 arx_archivo Delimtado | odboprueba Gonexion a archivos No DATA_DIRECTOR'
5 file _fat Defimtado | fle_fat conexion a archives plancs No DATA_DIRECTOR'
3 crx_prusba_cg | Delimitado | cr_prusba crx_prusha_cg No DATA_DIRECTOR'
7 nueva_conexion | Delimtado |nusva_metabase | conexion con los datos a analizar | No DATA_DIRECTOR'
« m v
Listo 7 filas

Figura 72. Creacion del cargador
Fuente: Investigador

Una vez configurado el acceso a la metabase, abrir del menu inicio la herramienta de
Oracle Data Profiling and Quality.

r% Oracle Data Profiling and Quality

% Gestor de Metabase

Figura 73. Mend Inicio
Fuente: Investigador

Ingresar con los datos de las credenciales creadas con anterioridad

Jorrary -]
Data Quality
for Data Integrator Metabase:

ORACLE

Figura 74. Pantalla Acceso
Fuente: Investigador



La herramienta muestra la pantalla de inicio

(@ 0DQ User Inteface s KConexin: primary, Metabase: nueva_metabase, Usuario: noevo,_usuario) = | O
Ao Egtar Ve Lita Andbes Heomiesss Vegana Ayuda
nBdaESUB @ (D5 -
Exsorai . =
Propecios | Etiades | Bbicteca | Aniies | Conclaionss =
Actidades (Recuento - Recus
+ @ Parfies Proyect
4 88 Sene Tomporal Proyect -
= @ Caldad Proyect B
Crancitnde
P
3 Proyectes =)
\dentficador de Proyecto Nombre Tipo Descupidn  Creado por e usuanio Fecha d Creacid
Acidaden | Proyecics
Usto ™

Figura 75. Pantalla de Inicio
Fuente: Investigador

Para acceder a los datos que se tienen configurados, se selecciona la opcidn “Analisis”
del mend principal.

a ODQ User Interface : [Conexién: primary, Metabase: nueva_metabase, Usuario: nuevo_t

Archive Editar Ver Lista [Ana’lisis] Herramientas Ventana Ayuda

EIENNEE

Crear Entidad... Ctrl+L

Explorador
Tareas en Segundo Plano
Froyectos | Entidades | Biblioteq
Actividades (Recuento. .. Detectar Uniones...
Perfiles Crear Unidn...
Serie Temporal —
Calidad Detectar Claves o Dependencias... E
Crear Clave o Dependencia...
Ca

Diagrama de Relacion de Entidad

L

Figura 76. Pestafia de Analisis
Fuente: Investigador

Crear la entidad para extraer las tablas que ahi existen

[ ODQ User Interface : [Conexién: primary, Metabase: nueva_metabase, Usuario: nuevo_usuario]

Archivo Editar Ver Lista Andlisis Herramientas Ventana Ayuda

e aESUa A |86 7 | | @

Explorador Asistente de Creadén de Entidades: [PAgina de Conexidn]

Proyectos | Entidades | Biblioteca | Andlisis | Conclusiones |

Lista de conexion filrada actuaimente en:

Actividades (Recuento... Recue...
Perfiles Proyect. DEL Cambiar Filtro
Serie Temparal Proyect - ) )
5 Calidad Proyect. .. Validacion de Conexién:
Usuario:
Contrasena:
Introduzea el nombre de usuario y contrasefiasi esnec | __ oo =

N —— v

Figura 77. Crear Entidad
Fuente: Investigador



Aqui presenta la conexion a los datos que fueron configurados con anterioridad,
seleccione “nueva conexion” y presione siguiente.

@ ODQ User Interface : [Conexidn: primary, Metabase: nueva_metabase, Usuario: nuevo_usuario]

Archive Editar Ver Lista Analisis Herramientas Ventana Ayuda

EIEE e ENEE - 7 | )
Explorador = Asistente de Creaddn de Entidades: Conexidn nueva_conexion [Seleccidn de Entidad (Paso 1/4)]
Proyectos |Ermdades I Biblioteca Iﬂnélisis |Conclusiunes‘
Actividades (R t R il CUSTOMERS.csv Ll PAYMENTS.csv Lista de entidades fitrada
ctividades (Recuento... ecue... [l datos. bet] 2 PRODUCTS. csv SriE e
Proyect... 1] EMPLOYEES.csv T texto. bet - P
Proyect . 1l OFFICES, csv Cambiar Filtro
1] ORDERDETAILS csv Selecdone una entidad de |a lista.

Proyect... il ORDERFACT.csv

1l ORDERS. csv

Presentacién Preliminar

Utilice el botdn Presentacién Preliminar para ver este ar T [ < Atrds I[ Siguients > ] [ Concins I
4 | [ r

Figura 78. Nueva conexion
Fuente: Investigador

Esta es una vista previa de los datos: opcion “Presentacion preliminar”.

r ~
Presentacion Preliminar de Archivo @
(CODIGO_CLIENTE IDENTIFICACION TIPO_IDENTIFICACION DIRECCION EM

0000000005069895 0503358173 Cédula de Ciudadania
0000000005069978 0302564120 Cédula de Ciudadania
0000000005069978 0302564120 Cédula de Ciudadania
0000000005069996 0905063301 Cédula de Ciudadania
4 | i 3
b

Figura 79. Presentacion preliminar
Fuente: Investigador

Carga los datos de la fuente

a 0ODQ User Interface : [Conexién: primary, Metabase: nueva_metabase, Usuario: nuevo_usuaric]

Archivo Editar Ver Lista Andlisis Herramientas Ventana Ayuda

HE KEsSDEE |S=6] Z | ]
Explorador x Asistente de Creaddn de Entidades: Conexidn nueva_conexion [Confirmar Valores (Paso 4/4)]
Proyectos |En(idades | Biblioteca Iﬁnélisis | Condusionesl
Atributos: names -
Actividades (Recuento... Recue... Terminador de Registros: alf
erfiles Proyect_.. Codificacién: 1252
erie Temporal Proyect...
. P Y Valores de Ejemplo: Todos los Registros Crear y Reiniciar
alidad Proyect... |E|
| -
1 ]
R T S IRE e [ << Reiniciar I [ < Atrds ][ Finalizar ] l Cancelar

Figura 80. Cargar datos
Fuente: Investigador



Para finalizar presenta un resumen de la configuracion y tenemos la opcién de Crear y
Reiniciar si se desea crear otra entidad o finalizar para continuar con otros trabajos.

Planificar Trabajo I&

[Ejecumr Ahura] [er MésTardE] [ Cancelar ]

Figura 81. Opciones
Fuente: Investigador

Se planifica el trabajo para que se ejecute ahora y proceder con los otros trabajos.

Para revisar el trabajo realizado y si la creacion de la entidad fue exitosa se selecciona
del explorador de objetos la pestafia de entidades

a CDQ User Interface : [Conexidn: primary, Metabase: nueva_metabase, Usua

Archive Editar Wer Lista Analisis Herramientas Ventana Ayuda

BlERKEsellEa R |FBEB| e+ 7
ador

l Proyectos | Entidades | Biblicteca I Andlisis I Ccnclusionesl
Entidades (Recuento: 1) Filas

=
=] Metadatos Claves=0 Depen.__.

----- E Atributos g

----- EA Filas Dinamicas Disponible

----- [ Muestreo de Carga Primero 1000

----- i Tipo de Origen Archivo delimitad. ..
[ Crigen de Datos datos txt

----- [ Esguema datos txt

----- i Reglas de Negocio (Aprobadas) 0{0)

----- @ Fecha de Creacidn 2014/02/09 21:17_.
i Tipo de Entidad Dindmica

----- i Estado de Entidad Esquema

& Atributos Recuento=8

00 Codigo Cliente(1)
w0 Identificacion(2)

i Tipo ldentificacion(3)
00 Direccion(4)

w00 Email(5)

w0 Telefono(6)

o Celular(T)

o0 Monto(8)

[
£
[E
[
[
£
[
[E

Figura 82. Pestafia de Entidades
Fuente: Investigador

Perfil de datos

Una vez creada la entidad, crear un proyecto de Profiling o de Calidad empezaremos
con el proyecto de perfiles, para crear un proyecto de perfilado de datos se debe
seleccionar la pestafia de proyectos y seleccionar Crear Proyecto.



a ODQ User Interface : [Conexion: primary, Metabas
Archive Editar Ver Lista Analisis Herramien
End i REsEIEEA |

Exploradeor

Proyectos | Entidades | Biblioteca | Angiisis | Conclusion
Actividades (Recuento... © Recue...

nnnnnn

Abrir
Abrir en Vista de Lista

Crear Proyecto...

Seguridad...

Figura 83. Opcion Crear Proyecto
Fuente: Investigador

Se llenamos los datos que pide

e Nombre
e Descripcion
e Y selecciona la entidad creada con anterioridad.

-
Crear Proyecto de

Mombre Perfil_prueba
Perfil de datos de la tabla TMP_CUS

Descripcidn:

Entidades (Recuento: 1) + Filas
B | Customers(1) Filas=133

[ Aceptar ] [ Cancelar

Figura 84. Ingresar datos
Fuente: Investigador



El proyecto creado aparecerd de inmediato con el andlisis de la entidad seleccionada

@ 0ODQ User Interface : [Conexidn: primary, Metabase: file_fat, Usuari

Archivo  Editar Ver Lista Analisis  Herramientas  Ventana |

= I EEEEE =
Explorador

Proyectos | Entidades I Biblioteca I Andlisis I Conc:lusiones|
Elemento (Recuento: 16) Estadistica

& Perfiles Proyect...
5 Perfil_Prueba(1) Propietario...
Metadatos Referencia=
i i Referencia 1
. & Propietario bebita
& Fecha de Creacion 2014/0118 1
£ Cambiado por bebita
& Fecha de Cambio 2014/02/08 2
ntidades Recuento="
Customers(1) Filas=133
8 \Metadatos Claves=1D
B Filas Cargadas 133
B Valores Cargados (... 1101 (63.678)
[ Muestreo de Carga  Todo
e Longitud Minima de ... 86
i Longitud Maxima de... 175
& Longitudes de Fila 49
.8 Recuentos de Valor ... 7

- 1 Tipo de Origen Archivo delimit;
[ Origen de Datos CUSTOMERS.
1 Esquema CUSTOMERS.

- 1 Reglas de Negocio ... 0(0)

- § Claves (Detectadas) 1(23)

28 Dependencias (Dete... 0 (25)

-z Fecha de Estado C_.. 2014/01/19 17:
& Fecha de Creacidn  2014/01/19 17:

- 1 Tipo de Entidad Real
- i Estado de Entidad Totalmente Car
B Atributos 13
[+ Atributos Recuento="
=@ Atributos Recuento="~
< v

Listo

Figura 85. Proyecto Creado
Fuente: Investigador

En el resumen muestra todos los datos que han sido encontrados por la herramienta tales
como numeros de fila, longitud maxima y minima de cada campo estado de la entidad,
etc.

El resultado de los datos analizados es de facil entendimiento y comprension para
conocer cuales el estado de nuestros datos



3 Atributo de Miembro de Entidad ==
Atributo de Miembro de Entidad
? Atributo = Customers(1).Customername

Metadatos Valor Descripcidn

Nombre Customername Nombre del atributo

Referencia 2 Referencia interna del atributo

Porcentaje de Cumplimiento de DSD 100.000% Indica el grado de cumplimiento del atributo con el DSD.
Valores Unicos 130 Nimero de valores unicos en el atributo
Porcentaje de Distribucidn de Valores 97.744 Indica qué tan tnico es el atributo

Patrones 124 Recuento de patrones de datos Gnicos del atributo
Min_ - DELETED CUSTOMER —  Valor minimo detectado

Max. Zimbabwe press articles Valor maximo detectade

Longitud Minima 10 Longitud més corta de un valor

Longitud Maxima 34 Longitud mas larga de un valor

Recuento Nulo 0 Nimero de valores nulos en el atributo

Porcentaje de Distribucidn de Valores Mulos ~ 0.000 Parcentaje de valores nulos

Regla de Esquema de Valores Nulos Valores Nulos Permitidos Regla documentada que hace referencia a casos en los que se permiten los valores nulos
Recuento de Espacios 0 Nimero de campos que sdlo contienen espacios
Parcentaje de Distribucion de Espacios 0 Distribucién de valores de espacio

Tipo de Dato Inferido Cadena Tipo de dato inferido del atributo

Cadenas 130 Recuento de valores no numéricos

Porcentaje de Distribucidn de Cadenas 100.000 Porcentaje de valores de cadena.

Minimo de Cadenas -- DELETED CUSTOMER -  Valor de cadena mas bajo

< i

Figura 86. Resultados de Datos
Fuente: Investigador

Los resultados obtenidos de la herramienta Oracle Data Integrator Data Quality se
muestran a continuacion:

Tabla: TPM_CUS
Los valores nulos.

Tabla 18. Valores Nulos de la tabla TPM_CUS
Fuente: Investigador
TPM_CUS

VALORES
NULOS
CODIGO 0
CODIGO_CLIENTE
NOMBRES
IDENTIFICACION
TIPO_IDENTIFICACION
DIRECCION 2652
EMAIL 95118
TELEFONO 382
CELULAR 39794

COLUMNA

ol Oo| oo




100

50

H CODIGO
W IDENTIFICACION

B CODIGO_CLIENTE

COLUMNAS

E NOMBRES

B TIPO_IDENTIFICACION E DIRECCION

H EMAIL ETELEFONO CELULAR

Figura 87. Valores Nulos de la tabla TPM_CUS
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para valores nulos.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
valores nulos a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias
posteriores.

Caracteres Invalidos.

Tabla 19. Caracteres Invalidos de la tabla TPM_CUS
Fuente: Investigador

TPM_CUS
COLUMNA CARACTERES INVALIDOS
CODIGO 0
CODIGO_CLIENTE 0
NOMBRES 0
IDENTIFICACION 73
TIPO_IDENTIFICACION 0
DIRECCION 0
EMAIL 0
TELEFONO 2039
CELULAR 0




2,039

0 0 o 003 4 0

UC —
E NOMBRES COLENINASIFICACION

E TIPO_IDENTIFICACION E DIRECCION
[ EMAIL [ TELEFONO
CELULAR

Figura 88. Caracteres Invalidos de la tabla TPM_CUS
Fuente: Investigador
Interpretacion de resultados para caracteres invalidos.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
caracteres invalidos a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias
posteriores.

Registros duplicados.

Tabla 20. Registros Duplicados de la tabla TPM_CUS
Fuente: Investigador

TPM_CUS

COLUMNA DUCPLICADOS
CODIGO 0
CODIGO_CLIENTE 18015
NOMBRES 18015
IDENTIFICACION 18015
TIPO_IDENTIFICACION 18015
DIRECCION 9250
EMAIL 5032
TELEFONO 1355
CELULAR 576




20

10

18,10518,105 18,107

H CODIGO
M IDENTIFICACION
H EMAIL

COLUMNAS

B CODIGO_CLIENTE E NOMBRES
E TIPO_IDENTIFICACION E DIRECCION

ETELEFONO [ CELULAR

Figura 89. Registros Duplicados de la tabla TPM_CUS
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
registros duplicados a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias

posteriores.

Total de registros duplicados.

Tabla 21. Total registros duplicados
Fuente: Investigador

TOTAL REGISTRO DUPLICADOS

REGISTROS 46492

100%

80%

60%

40%

20%

0%

REGISTROS

B DUPLICADOS ® NO DUPLICADOS

Figura 90. Total registros duplicados
Fuente: Investigador



Interpretacion de resultados para total de duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existe un gran numero de registros duplicados
para la tabla TPM_CUS los cuales deben ser solventados para obtener una mejor
calidad de datos en esta tabla.

Tabla: TPM_TRAN
Valores Nulos. 81503
100
80
Tabla 22. Total registros duplicados 60
Fuente: Investigador 40 o -
TPM_TRAN 20
COLUMNA VALORES 0
NULOS COLUMNAS
CODIGO 0
CODIGO CLIENTE 0 B CODIGO MCODIGO_CLIENTE EINL_AMT
INL_AMT 81503 Figura 91. Total registros duplicados

Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para valores nulos.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
valores nulos a los cuales se les dard su tratamiento de limpieza en instancias
posteriores.

Caracteres Invalidos.

No se presentaron valores invalidos en esta tabla.

Interpretacion de resultados para caracteres invalidos.

Al realizar el andlisis de los datos para esta tabla se evidencio que no existian valores
invalidos dentro de los campos de la tabla TPM_TRAN.



Registros duplicados.

Tabla 23. Total registros duplicados

Fuente: Investigador

TPM_TRAN

COLUMNA DUCPLICADOS

CODIGO 0

CODIGO_CLIENTE 8899

INL_AMT 2024

Interpretacion de resultados para duplicados.

10

o N b O

COLUMNAS

ECODIGO M CODIGO_CLIENTE EINL_AMT

Figura 92. Total registros duplicados
Fuente: Investigador

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
registros duplicados a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias

posteriores.

Total de registros duplicados.

Tabla 24. Total registros duplicados
Fuente: Investigador

TOTAL REGISTRO DUPLICADOS

REGISTROS ‘ 72775

100%

80%

60%

40%

20%

0%

REGISTROS

E DUPLICADOS H NO DUPLICADOS

Figura 93. Total registros duplicados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para total de duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existe un gran nimero de registros duplicados
para la tabla TPM_TRAN los cuales deben ser solventados para obtener una mejor

calidad de datos en esta tabla.




Limpieza

Pasos que se deben seguir para el uso de la herramienta:
e Identificar la tabla destino
e Identificar las tablas fuentes
o Identificar las tablas de Referencia (Lookup)
e Verificar los pareos de campos (mapping)
e Pareos Automaticos
e Columnas no nulas
e Afiadir columnas adicionales
e Probar regularmente la extraccion
e En las transformaciones
e ldentificar, verificar y validar las condiciones
e Verificar y validar campos y funciones para convertir formatos de fecha
e Verificar tamafios de columnas para no truncar los datos extraidos que de
algun tipo de error
e Verificar los tipos de datos (Datatype)
e Verificar las secuencias

Seleccione la entidad que a la cual se aplica las funciones de calidad

(@ 0DQ User Interface : [Conexién: primary, Metabase: file_fat, Usuario:

Explorador
Froyectos | Entidades | Biblioteca | Andlisis | Conclusiones|
Trabajos de Clave (Recuento: 3) Propietario
& Uniones
=B Claves

=28l Resultados del Andlisis de C.. Recuento=3

Desplegar a Claves
Desplegar a Claves Detectadas

Desplegar a Claves Permanentes Keys 3|
e CruE v
i Claves Detectadas 2
i Claves Revisadas 0%
- Terminado 2014/011917:3

(8] Customers(1) Claves (Rev. Entidad=Custome
(8] Customers(1) Claves (Rev. Entidad=Custome
‘28l Claves Permanentes Recuento=1

£ Dependencias

=] Resultados del Andlisis de . Recuento=1

= Discover Keys and Depe... Entidad=Cust...

i Referencia 1
£ Creado por bebita

- & Nombre del Trabajo Discover Keys 3|
B Entidad 1

i Dependencias Detectadas 25
- i Dependencias Revisadas ~ 0.0%
& Terminado 2014/01/19 17-3

Figura 94. Entidad
Fuente: Investigador

Se crea el proceso de limpieza con las funciones que se detallaron con anterioridad
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Figura 95. Limpieza
Fuente: Investigador

Los resultados obtenidos de la herramienta Oracle Data Quality después de la limpieza
se muestran a continuacion:

Tabla: TPM_CUS

Los valores nulos.

No se encontraron valores nulos en esta tabla.
Caracteres Invalidos.

No se encontraron valores invalidos en esta tabla.
Registros duplicados.

No se encontraron valores duplicados en esta tabla.
Interpretacion de resultados para la tabla TPM_CUS.

En el analisis de los resultados después de la limpieza en la tabla TPM_CUS
observamos que los datos fueron mejorados con el uso de las funciones de limpieza que
las herramientas nos brinda, de esta forma podemos evidenciar que los datos han
mejorado en comparacion con el andlisis preliminar de la tabla.



Tabla: TPM_TRAN

Valores Nulos.

No se encontraron valores nulos en esta tabla.
Caracteres Invélidos.

No se presentaron valores invalidos en esta tabla.

Registros duplicados.

No se presentaron valores duplicados en esta tabla.

Interpretacion de resultados para la tabla TPM_TRAN.

En el andlisis de los resultados después de la limpieza en la tabla TPM_TRAN
observamos que los datos fueron mejorados con el uso de las funciones de limpieza que
las herramientas nos brinda, de esta forma podemos evidenciar que los datos han
mejorado en comparacion con el andlisis preliminar de la tabla.

Resultado del uso de la herramienta

e La herramienta presenta dificultades al momento de la instalacion y
configuracion ya que esto lleva mucho tiempo y un gran conocimiento de la
herramienta.

e La exploracion de los datos muestra grandes resultados y su generacion es muy
sencilla y facil de entender.

e Los resultados mostrados por el perfilado son excelentes y muy faciles de
entender y la limpieza de los datos se la realiza en muy corto tiempo.



Los datos se obtenidos después de la limpieza con la herramienta Oracle Data Quality.

SQLQueryl.sql - M..RUEBAS (sa (53))* =

L

select * from dbo.T

« [ L3 E
[ Resulados |1y Mensajes
CODIGO_CLIENTE  NOMBRES IDENTIFICACION  TIPO_IDENTIFICACION  DIRECCION EMAIL TEL -
0000000005070265  ANCHUNDIAALVARADOELSABEATRIZ 0915423650 CEDULADECIUDADANIA  SAMANES 5 elanchundial@hotmail.com 592
™ D0D00000OI712982  VILLAGRANCEPEDAIOSERICARDO 0910037050 CEDULADECIUDADANIA  AGUIRRE 116 Y PICHINCHA jorvice @gmail.com 592
0000000005531014  CARRASCOSACONJAVIERDANIEL 1207608207 CEDULADECIUDADANIA  PITAL N 2 SALIDA A BALDRAMIA molinsazc@yahoo.com 592
0000000005531157  QUINONEZRIVERAJOSEANTONIO 1312092339 CEDULADECIUDADANIA  CANALITO malinsasc@yzhoo.com 592
0000000005531256  ASANZAZAMBRANOGLENDYELIZABETH 0923439822 CEDULADECIUDADANIA  FORTIN DE LAFLOR charito106@hotimail.com 532
0000000003713056  CASTILLODELGADOJUANCARLOS 1710433044 CEDULA DECIUDADANIA  JOSE RIOFRIO OE3- DES212 juank1174@hotmail.com 582
0000000005871418  AGUAGALLOOROZCOBELENGABRIELA 0604445254 CEDULADECIUDADANIA  SAN ANDRES MZC CO1 baguagal @pichincha.com 532
0000000003712738  EGASGONZALESMARTHAMARIA 1715415301 CEDULADECIUDADANIA CALLEG LOTE 523, martyegasg@hotmal.com 532
0000000005531253  QUILOZURITAJOHANNAELIZABETH 1722145875 CEDULADECIUDADANIA  LORENZO FLORES 518 120 ¥ SALVADOR joha_satujag@hotmail.com  58%
0000000004027853  LUZURIAGALIZANOJOSEANDRES 1802905560 CEDULA DECIUDADANIA  MONTALVO 07.70 /I@iconosistemas.com 592
0000000003712841  LENNONALBANMARTIN 1500519457 CEDULADECIUDADANIA  SAN JOSE DE RUMUHURCOS metinatoco@yshooes 59
0000000005068978  GALARZAESPINOSAJANNYCAROLINA 1723413256 CEDULADECIUDADANIA  CALLE OE5X Y PEDRO CATIRO CASAS...  janny_ag17@hotmail.com 592
0000000005069234  SAENZBURBANOGUILLERMOJAVIER 1712914595 CEDULADECIUDADANIA  LUIS CALIXTO javiersasnzb@gmail.com 592
447 0000000003713101  POMARUIZROMMELIOSE 1718883570 CEDULADECIUDADANIA  PRIMERO DE MAYO LT.7 rommel86@hotmail.es 592
15 461 0000000005069529  QUIROZMONCAYOEDISONJAVIER 171330746 CEDULADECIUDADANIA ~ PRIMICIAS 1 5368 javier_gm@hotmail.com 592
16 472 0000000003713203  CABEZASCAMFOSJIMMYALESIO 1717140774 CEDULADECIUDADANIA  BAY PASS QUEVEDO 810 olicandida@hotmailcom 532
17 58 0000000005089748  GRUNAUERMINUCHEGUIDOEMANUEL 0318388968 CEDULADECIUDADANIA  URDESANORTE MZ 28 SOLAR S NUM ... gunuer_guido@hotmal... 582
13 614 0000000003713013  MOROCHOHERMOSACARLOSEDUARDO 1714824875 CEDULADECIUDADANIA  PANAMERICANA NORTEKM 81/2C0...  cemhedu@hotmai com 592
19 e 0000000005070252  MORALESMARQUEZSENAYANINA 0940547912 CEDULA DECIUDADANIA  VINCES ¥ VICTOR MANUEL RENDON nina_dmm@hotmailcom  59°
271 0000000003712672 _ HIDALGOVACAPABLODAVID 1714762034 CEDULA DE CIUDADANIA _ MARISCAL SUCRE §14-72 serenaadecmectzs@m.. 530

Figura 96. Datos después de la limpieza
Fuente: Investigador

INFORMATICA

Para iniciar con la prueba de uso de la herramienta se debe configurar las conexiones
con los datos que se van analizar.

Se empieza con la configuracion del servidor, para ello: abrir la consola de
administracion de este, seleccione “Informatica Administrator Home Page” de la
carpeta que se cre6 en el mena de inicio al momento de la instalacion.
Informatica 9.5.1
. Client

. DataTransfoermation

J Server

Informatica Administrator Home Pag
[21 Start Informatica Services [
[ Stop Informatica Services

E Uninstaller

Figura 97. Informatica Administrator Home Page
Fuente: Investigador



La pégina se abrira en el navegador predeterminado de nuestro sistema.

B b/ /geovis-pc8443/administrato O} D =

iNFORMATICA Administrator

Nombre de usuario |Administrator
Contraseiia |

| Inicar sesién

Versién 9.5.1 HotFix2

Figura 98. Pantalla de acceso

Fuente: Investigador

Se inicia sesidn con nuestras credenciales y se despliega la pantalla de inicio de la
herramienta.

INFORMATICA tor  administrater C .

o vominia | [} regees

Figura 99. Pantalla de inicio
Fuente: Investigador

Se procede con la creacion del servicio de conexion con el repositorio, seleccione el
dominio y presione en la opcion de “Acciones”, luego se crea un nuevo servicio de
repositorio de modelo de datos.



INFORMATICA Adminis Aduminist

% Dominio [} registros & Supervision [ Informes 3 Seundad

[ servicios y nodos Conexiones

Acciones
Acoanes [ Resumen  Propiedades  Recursos  Permisos  Diagnéstcos  Complementos )
o

] Restable: ] =]
& actualizar

? Ayud

e
4
e
@
@
]
@
(.
"
r

®

Figura 100. Acciones
Fuente: Investigador

Luego nos aparecera una ventana emergente en la cual se debe Ilenar los datos del
Sservicio que va a crear:

e Nombre

e Descripcion
e Ubicacion

e Licencia

¢ Nodo

Nuevo servicio de repositorio de modelos - Paso 1 de 2

Especifique las propiedades para este nuevo servicio de repositorio de modelos.

Nombre * [rmo |
Descripcin \Service de repositorie de mesdele de datos de prusba
Ubicacién [pomain _Geovis- o | Examinar... |
Licencia &, 551_License_Geovis-PC_s8541 =]
Nod | node01_Geovis-PC ]
2] <atras | > | cancelar |

Figura 101. Datos del servicio
Fuente: Investigador



Presione siguiente para continuar con la configuracion.

e Tipo de base de datos: seleccionamos SQLSERVER
e Nombre de usuario

e Contraseia

e Cadena de conexion

Esquema de la base datos: podemos dejar en blanco.

Nuevo servicio de repositorio de modelos - Paso 2 de 2

Especifique las propiedades de la base de datos para este nuevo servicio de repositorio de modeles.
Tipo de base de datos SQLSERVER

Nombre de usuario *

Contrasefia *  [iaeee

Cadena de conexion * lidbe:informatica:sqlserver: //Geovis-PC:1433; DatabaseName=p

Esquema de |a base de datos

@ < Atras Finalizar | Cancelar

Figura 102. Esquema de la base
Fuente: Investigador

Antes de finalizar la creacion del servicio probe la conexion a la base de datos

Probar conexion

@) Lainformacién de conexién especificada es valida.

Aceptar

Figura 103. Creacion del servicio
Fuente: Investigador

Una vez probada la conexion se finaliza con la creacidn del servicio



Si todo se configurd bien el servicio debe haber iniciado y estar disponible.

‘ {5 betps://geovis-pa:8443/administrator/

iNFORMATICA Administrator

& Dominio Registros
| Servicios y nodos |

Conexiones

&l supervisién

2] Informes

(3] sequridad

Administrator Cerrar sesién | Administrar » Ayuda v

]
Navegador del dominio Acciones | | (£ RMD Propiedades | Procesos Permisos (@) (@)
Bl & Domain_Geovis-PC . o o . - =
& - . () Este Servicio de repositorio de modelos esta disponible.
& nodeo1_ceovis-pC
[® pcrepositorio
< Propiedades generales Editar
38 pCintegrator
@ ruD Nombre RMD
SerlntDat Descripeitn
@, 951_License_Geovis-PC_48541 Licencia @, 951 License Geovis-PC 48541
Nodo § noded1 Geovis-PC
= Propiedades de la base de datos del repositorio Editar
Tipo de base de datos SQLSERVER
Nombre de usuario sa
8 Contrasefia wrer
a
Cadena de conexién JDBC jdbe:informatica:sqlserver://Geovis-PC: 1433;D: b
Dialecto com.informatica.repository.per database.SQLServer InicodeDialect
Controlador com.informatica.jdbe.sqlserver. SQLServerDriver
Esquema de |a base de datos
Espacio de tablas de la base de datos
= Propiedades de busqueda Editar
Analizader de bisqueda com.informatica.repository. service.provider.search.analysis. MMStandardanalyzer
Fabrica del analizador de bisqueda
= Propiedades avanzadas Editar
Tamafio maxime del mentén 1024m
Opciones de |a linea de comandos de JVM -server -Xms256m -XX:MaxPermSize=256m -Dfile.encoding=UTF-8
— Propiedades de la memoria caché Editar [+

Figura 104. Servicio disponible
Fuente: Investigador

Ahora vamos a configurar el servicio de Integracion de datos el cual nos permitira ver
los datos del servicio de repositorio de datos.

Para ello volvemos a seleccionar el dominio y presionar “Acciones” y creamos un
nuevo servicio de integracion de datos

| B baags://geoviis-

/administrator/

INFORMATICA Administrator

[ & oomimio | [ reswos

Servicios y nodos |

& supenision

Conexiones

[ Informes

() sequridad

Administrator Cerrar sesién | Administrar ~ Ayuda ~

Acsiones ~ |

Navegador del dominio
=l &, Domain_Geovis-PC
B noden1_Geovis-PC
€ pcrepositorio
#8 rCintegrator
E rMD

SertntDat

@, 951_License_Geovis-PC_48541

Actiones v | |, Domain_Geovis-PC

| Resumen | Propiedades Recursos Permisos. Diagnésticos. Complementos.

Nuevo

»|& carpeta...

W Eliminar

Mover a carpeta

5 Nodo...

99 cuadricula...

& Actualiza
? Ayuda

"

~| Estado: Restablece

598

C))
) Seny i Servicio de Metadata Manager...
© (| servico 547 5.

& servicio de informes...

@ concentrador de servicios web...

®

5 Ser@ coricio de repositorio de modelos...
© @@ servico de integracion de datos...
3 Nod(HP Servicio del analista...

. node| @ servicio de administracién de contenido...

[i® servicio de informes y paneles...

@ servicio de director de datos...

@ Servicio de repositorio de PowerCenter...

32 servicio de integracion de PowerCenter..

% servicio de escucha de FowerExchange...

& servicio de registrador de PowerExchange...

9, Licencia...

Figura 105. Acciones
Fuente: Investigador



Se abre una nueva ventana donde se configura las preferencias de creacion del servicio

e Nombre

e Descripcion

e Ubicacion

e Asignar

e Nodo

e Servicio de repositorio de modelos
e Usuario

e Contrasefia

Nuevo servicio de integracién de datos - Paso 1 of 15

Especifique las propiedades para esta nueva Servicio de integracién de datos

Nombre * =10

Deseripeién

Nodo * i noden1_Geovis-PC

Propiedades del servicio de repositorio de modelos

Servicia de repositorio de :
modelos * & rvD

Nombre de usuaric * dministrator

Contrasefia * aee]

'9 Siguiente > Finalizar Cancelar

Figura 106. Datos del servicio
Fuente: Investigador

Se presiona siguiente para continuar con la configuracion

Nuevo servicio de integracion de datos - Paso 2 of 15
Especifique las propiedades para esta nueva Servicio de integracion de datos
Especifique las propiedades de seguridad para este nuevo servicio de integracién de datos.

Tipo de protocolo HTTP http
Puerto HTTP * 2055
Habilitar la seguridad de la capa de transporte (TLS)
Fuerto HTTPS
Archivo del almacén de claves

Contrasefia del almacén de
claves

Archivo de TrustStore

Contrasefia de TrustStore

Protocolo SSL

Habilitar servicio

2] < Atras Siguiente > Finalizar | Cancelar

Figura 107. Configuracién
Fuente: Investigador



Finalizar la configuracion para continuar

C @b&p’s://geov pc:8443/administrator/

INFORMATICA Administrator

& Dominio Registros
| Servicios y nodos |

Conexiones

&l supervisién

2] Informes

(3] sequridad

Administrator Cerrar sesion

Administrar = Ayuda

]
Navegador del dominio Acciones | | (£ RMD Propiedades | Procesos Permisos (@) (@)
Bl & Domain_Geovis-PC . o o . - =
& - . () Este Servicio de repositorio de modelos esta disponible.
& nodeo1_ceovis-pC
[® pcrepositorio
= Propiedades generales Editar
38 pCintegrator
& RMD. MNombre RMD
SerIntDat Descripgitn
@, 5951_License_Geovis-PC_438541 Licencia @, 951 License Geovis-PC 48541
Nedo § noded1 Geovis-PC
= Propiedades de la base de datos del repositorio Editar
Tipo de base d datos SQLSERVER
Mombre de usuario sa
8 Contrasefia e
e
Cadena de conexién JDBC jdbe:informatica:sqlserver://Geovis-PC: 1433;D: b
Dialecto com.informatica.repository.per database.SQLServer InicodeDialect
Controlador com.informatica.jdbe.sqlserver. SQLServerDriver
Esquema de |a base de datos
Espacio de tablas de la base de datos
< Propiedades de biisqueda Editar
Analizador de busqueda com.informatica.repository.service.provider. search.analysis. MMStandardanalyzer
Fabrica del analizador de bisqueda
= Propiedades avanzadas Editar
Tamafio maxime del mentén 1024m
Opciones de |a linea de comandos de JVM -server -Xms256m -XX:MaxPermSize=256m -Dfile.encoding=UTF-8
— Propiedades de la memoria caché Editar [+

Figura 108. Finalizar Configuracion
Fuente: Investigador

Una vez configurado el servidor para conectarse con el repositorio de modelo de datos
se conecta con la herramienta de desarrollo de INFORMATICA DEVELOPER.

Primero se debe configurar el repositorio al cual se desea conectar para ello seleccione
del menu principal “Archivo” y del sub ment la opcion “Conectarse a Repositorio”

et b

Archivo | Editar MNavegar Buscar Ejecutar Ventani
Mueve 3
£ Conectar a repositorio...
s Abrir proyectos...
Gl Cerrar proyectos...
Cerrar Ctri+W

Cerrar todo Ctrl+Shift+W

Guardar Ctrl+5
Guardar una copia comae...

Guardar tedo Ctrl+Shift+5

Sincronizar...

Cambiar nombre F2
Actualizar F5
£y Importar..
ey Exportar...

Propiedades

Salir

Figura 109. Archivo
Fuente: Investigador




Se abrira una pantalla emergente que permite la seleccion de los objetos que se
encuentran en nuestro dominio antes configurado.

Py ==

Conectar a repositorio

_
O
Seleccione un repositorio.

Servicio de repositorio:

Examinar...

Configurar dominios...

< Anterior Siguiente >

Finalizar Cancelar

Figura 110. Pantalla emergente
Fuente: Investigador

Si no se ha configurado un dominio aun, se selecciona el link “Configurar dominios” el

cual despliega una nueva ventana, afiadir uno nuevo con los valores establecidos en la
instalacion del servidor.

e Nombre del dominio
e Nombre del host
e Puerto

P e

|| Dominio

i
@ Los nombres de dominio deben ser Gnicos. &

Mombre de dominio:  Doemain_Geovis-PC

Mombre de host:

Geovis-PC
MNimero de puerto: 6005

Probar conexién

Finalizar Cancelar

Figura 111. Configurar dominios
Fuente: Investigador



Una vez afiadido el dominio seleccione y pruebe la conexion a este.

i “ b
ov !thar canexién l x I

A La conexion se ha establecido correctamente

k. Y

Figura 112. Mensaje
Fuente: Investigador

Ya hecha y probada la conexion al dominio regrese a la ventana de conexion con el
repositorio en el cual se puede seleccionar el repositorio al cual se desee que la
herramienta se conecte.

jﬂegir servicio l 25 J

Servicios disponibles:

4 & Domain_Geovis-PC

(€% RMD|

@ [ Aceptar ][ Cancelar ]

Figura 113. Ventana de conexion
Fuente: Investigador

Al seleccionar el servicio adecuado se presiona aceptar

2] Conectar a repositorio

Conectar a repositorio

Seleccione un repositorio.

Servicio de repositorio: Domain_Geovis-PC.RMD

Configurar dominics...

Figura 114. Seleccionar servicio
Fuente: Investigador



Para finalizar la herramienta preguntara las credenciales con las cuales desea ingresar al
servicio de repositorio de datos

Inicio de sesion

Escriba un nombre de usuaric y una contrasefia.

Mombre de usuario:  Administrator

Contrasena: e

’ < Anterior ” Siguiente > ][ Finalizar H Cancelar

Figura 115. Inicio de Sesion
Fuente: Investigador

La conexidn al repositorio se ha establecido y muestra los objetos creados.

) o Do A

Archivo Editar MNavegar Buscar Ejecutar Vental
-8 GrDviag v

= Explorador de objetos * — 8
<9 Amp;

b Objetos de datos fisicos
» 'l Mapplets

i ﬁ Asignaciones

i % Servicios de datos

> ;% Aplicaciones

Figura 116. Objetos del repositorio
Fuente: Investigador

Se crea un nuevo proyecto dentro del repositorio para ello seleccione el repositorio y
damos un clic izquierdo para que se muestre las opciones de creacién



(] Informatica Developer GG

Archive Editar Mavegar Buscar Ejecutar Ventana Ayuda

SRR BT

T Explorador de objetos * =0
4[5 RM=

a Nuevo |k Proyecto

»

Conectar 5 Otro...

b
X Desconectar

N Eﬁ Abrir proyectos...
> Eﬁ Cerrar proyectos...

T Eliminar Delete

Figura 117. Nuevo proyecto
Fuente: Investigador
Se crea un nuevo proyecto

e Nombre
e Servicio de repositorio

Do . ==

Proyecto
=
Crear un proyecto. s
MNombre: Nhev
| Servicic de repositorio:  RMD |

Figura 118. Nombre del proyecto
Fuente: Investigador

Presione siguiente para configurar los permisos del proyecto

P emma

Permisos del proyecto

0

Establezca los permisos de este proyecto,

Tipo Dominio de seguri... Ahadir..

B Administrato/Administrador  Usuaric Native Quitar

Permisos para [Administratorl:

@ [ Rgerior | siguierie> | [ Fimalizar | [ Cancelar |

Figura 119. Permisos del proyecto
Fuente: Investigador

Para crear un proyecto de perfilado de datos se selecciona en el proyecto creado el
servicio de repositorio anterior y presionamos nuevo “Perfil”



(&) informatica Developer I

Archivo  Editar  Navegar Buscar Ejecutar Ventana Ayuda
Hi~E G-~ igh

5 Explorador de objetos > = O | Perfil_nuevo x
4 @ RMD
a '[i-

Muevo , Proyecto
Pegar CtrleV Carpeta

T Eliminar Delete Objeto de datos...
Cambiar nombre 2] Modelo de objeto de datos Iégicos

% Importar.
o7y Exportar...
79 Validar Esquema
Transformacion...
Propiedades

Asignacién

Mapplet

Perfil
Tarjete de puntuzcién

Servicio de datos...

@l PR dRAFHGE o H ¢ &

Flujo de trabajo
G Aplicacién

9 Otro...

Figura 120. Perfil
Fuente: Investigador
El cual muestra una nueva ventana en la cual se debe configurar las preferencias.

e Nombre del perfil

e Ubicacion

e Descripcion

e Objetos de Datos

Rl e pert e

Perfil de objeto de datos tnico 0

Configurar propiedades generales.

Nombre:  Perfil_nuevo

Ubicacién: RMD\Nuevo

Descripcién:

Objetos de datos:
Nuevo\TMP_CUS Afiad

Quitar

[CIgjscutar el perfil al terminar)

@ [ < Anterior ][ Siguiente » ][ Finalizar ][ Cancelar

Figura 121. Ventana de Configuracién
Fuente: Investigador

Siguiente para continuar, luego seleccione las preferencias de nuestro trabajo tales como
las columnas para el trabajo, si se desea filtrar los datos, etc.



P W=

Perfil de objeto de datos tnico. D
£
Seleccione las columnas y otras opciones de configuracién para I creacién de perfiles de columna, creacisn de perfiles de clave I
principal, creacién de perfiles de dependencia funcional y deteccion del dominio de datos

4 Creacién de perfiles de columna Habilitado como parte de la accién "Ejecutar perfil”

Seleccién de columna

= Columna Tipodedstos  Precisién Escala sAcepta valores NULL?
2'”5' u ] Nueva\TMP_CUS
oo ;"'"”;“'EI” - codigo int 10 0
4 Creacién de pefiesde clave principa B N 10 .
Seleccién de columna
descripcion nchar 100 0

Opciones de deduccisn
4 Creacién de perfiles de dependencia funcional
Seleccién de columna
Opciones de deduccisn
4 Deteccién del dominio de datos
Seleccién de dominio de datos
Seleccién de columna
Opciones de deduccisn
Opciones de obtencisn de detalles
Configuracién de gjecucién

[ <Amterior | siguiente~ | [ Finalizar | [ Cancelar

Figura 122. Ventana Il de configuracién
Fuente: Investigador

Una vez creado se muestra la pantalla de resumen.

[ mmécermatica
Archivo  Editar  Naveger Buscar Fjecutsr  Ventsna  dyuda
o-d T ig A
) Exploradon de objetzs % = |4 PerfiLmveso < = T % Erplorsdor de conesones x|~ )
"o &
e o Hoevo Resumen . L,
J Domain_Geovs PC
] Objeos de detos fsicos » 0 eonComnenton
@ Mapplets =
£ Asignaciones Nomiee | Pefi_nue
& Peies Deserpeien
@ Pedilnuewo
) Servicios de datos
B Aglicaciones
Resumen
Dbjets de detos
Vs THP_CUS Eoamin,
EE Esquems * =-n
Bosinan Re Defimicién Resultados | C:
= esumen| Defmicién. Resutados | Comentarics
Resutades ) ; —o=T
I Propedades x | Visor de ditos. Equetss| Buscar Registro devaidacién
Comentarios P <

Las progiedades na astin disponibies.

Figura 123.

Pantalla de resumen

Fuente: Investigador

Para ejecutar el trabajo se selecciona la pestafia Resultados de la parte inferior del
resumen y elegimos el boton de ejecutar
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Figura 124. Pestafia de Resultados
Fuente: Investigador

En la misma ubicacion se encuentra los resultados del trabajo.

Ejecutar

[]Ejecutar siempre en sequndo planc:

[Ejecutar en;egundoplano] ’ Cancelar ] ’ Detalles ==

Figura 125. Ejecutar el perfil
Fuente: Investigador

Los resultados obtenidos de la herramienta Informatica Data Quality se muestra a
continuacion:

Tabla: TPM_CUS
Los valores nulos.

Tabla 25. Valores nulos de la tabla TPM_CUS
Fuente: Investigador

TPM_CUS
VALORES
COLUMNA NULOS

CODIGO 0
CODIGO_CLIENTE 0
NOMBRES 0
IDENTIFICACION 0
TIPO_IDENTIFICACION 0
DIRECCION 2652
EMAIL 95118
TELEFONO 382
CELULAR 39794




100

50

H CODIGO
W IDENTIFICACION

B CODIGO_CLIENTE

COLUMNAS

E NOMBRES

B TIPO_IDENTIFICACION E DIRECCION

H EMAIL ETELEFONO CELULAR

Figura 126. Valores nulos de la tabla TPM_CUS
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para valores nulos.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
valores nulos a los cuales se les dard su tratamiento de limpieza en instancias
posteriores.

Caracteres Invalidos.

Tabla 26. Caracteres Invalidos de la tabla TPM_CUS
Fuente: Investigador

TPM_CUS
COLUMNA CARACTERES INVALIDOS
CODIGO 0
CODIGO_CLIENTE 0
NOMBRES 0
IDENTIFICACION 73
TIPO_IDENTIFICACION 0
DIRECCION 0
EMAIL 0
TELEFONO 2039
CELULAR 0
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-
0
COLUMNAS
W CODIGO W CODIGO_CLIENTE E NOMBRES
l IDENTIFICACION B TIPO_IDENTIFICACION E DIRECCION
@ EMAIL M TELEFONO CELULAR

Figura 127. Caracteres Invalidos de la tabla TPM_CUS
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para caracteres invalidos.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
caracteres invalidos a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias
posteriores.

Registros duplicados.

Tabla 27. Registros duplicados de la tabla TPM_CUS
Fuente: Investigador

TPM_CUS

COLUMNA DUCPLICADOS
CODIGO 0
CODIGO_CLIENTE 18015
NOMBRES 18015
IDENTIFICACION 18015
TIPO_IDENTIFICACION 18015
DIRECCION 9250
EMAIL 5032
TELEFONO 1355
CELULAR 576




20
10
0
COLUMNAS
ECODIGO B CODIGO_CLIENTE E NOMBRES
Ml IDENTIFICACION E TIPO_IDENTIFICACION E DIRECCION
H EMAIL E TELEFONO [ CELULAR

Figura 128. Registros duplicados de la tabla TPM_CUS
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
registros duplicados a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias

posteriores.

Total de registros duplicados.

) 100%
Tabla 28. Total Registros
. 80%
Fuente: Investigador
60%
TOTAL REGISTRO DUPLICADOS 40%
REGISTROS 46492 20%

0%

REGISTROS

E DUPLICADOS W NO DUPLICADOS

Figura 129. Total Registros
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para total de duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existe un gran nimero de registros duplicados
para la tabla TPM_CUS los cuales deben ser solventados para obtener una mejor

calidad de datos en esta tabla.



Tabla: TPM_TRAN
Valores Nulos.

Tabla 29. Valores Nulos
Fuente: Investigador

TPM_TRAN

COLUMNA VALORES
NULOS

CODIGO 0

CODIGO_CLIENTE 0

INL_AMT 81503

100
80
60
40
20

ECODIGO mCODIGO_CLIENTE EINL_AMT

COLUMNAS

Interpretacion de resultados para valores nulos.

Figura 130. Valores Nulos
Fuente: Investigador

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
valores nulos a los cuales se les dard su tratamiento de limpieza en instancias

posteriores.

Caracteres Invalidos.

No se presentaron valores invalidos en esta tabla.

Interpretacion de resultados para caracteres invalidos.

Al realizar el andlisis de los datos para esta tabla se evidencio que no existian valores
invalidos dentro de los campos de la tabla TPM_TRAN.

Registros duplicados.

Tabla 30. Registros Duplicados
Fuente: Investigador

TPM_TRAN

COLUMNA DUCPLICADOS

CODIGO 0

CODIGO_CLIENTE 8899

INL_AMT 2024

10

o N b O

COLUMNAS

ECODIGO M CODIGO_CLIENTE EINL_AMT

Figura 131. Registros Duplicados
Fuente: Investigador




Interpretacion de resultados para duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existen algunas columnas las cuales presentan
registros duplicados a los cuales se les dara su tratamiento de limpieza en instancias
posteriores.

Total de registros duplicados.

100%

80%

Tabla 31. Total Registros Duplicados 60%
Fuente: Investigador 20%

TOTAL REGISTRO DUPLICADOS ’
REGISTROS 72775 20%

0%

REGISTROS

E DUPLICADOS H NO DUPLICADOS

Figura 132. Total Registros Duplicados
Fuente: Investigador

Interpretacion de resultados para total de duplicados.

Como se visualizar en la figura anterior existe un gran nimero de registros duplicados
para la tabla TPM_TRAN los cuales deben ser solventados para obtener una mejor
calidad de datos en esta tabla.

LIMPIEZA
Los pasos que se siguen son los siguientes:

4. Se crea un nueva carpeta de proyectos

5. Dentro de la carpeta creada se arrastra todos los componentes necesarios para la
limpieza de los datos.

6. Se selecciona todos los componentes de transformacién y limpieza necesarios y
ejecutamos la limpieza.

Se utiliza los objetos que la herramienta que provee para la limpieza
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Figura 133. Limpieza
Fuente: Investigador

Los resultados obtenidos de la herramienta Informatica Data Quality después de la
limpieza se muestran a continuacion:

Tabla: TPM_CUS

Los valores nulos.

No se encontraron valores nulos en esta tabla.
Caracteres Invélidos.

No se encontraron valores invalidos en esta tabla.
Registros duplicados.

No se encontraron valores duplicados en esta tabla.
Interpretacion de resultados para la tabla TPM_CUS.

En el analisis de los resultados después de la limpieza en la tabla TPM_CUS
observamos que los datos fueron mejorados con el uso de las funciones de limpieza que
las herramientas nos brinda, de esta forma podemos evidenciar que los datos han
mejorado en comparacion con el andlisis preliminar de la tabla.

Tabla: TPM_TRAN
Valores Nulos.

No se encontraron valores nulos en esta tabla.



Caracteres Invalidos.

No se presentaron valores invalidos en esta tabla.

Registros duplicados.

No se presentaron valores duplicados en esta tabla.

Interpretacion de resultados para la tabla TPM_TRAN.

En el andlisis de los resultados después de la limpieza en la tabla TPM_TRAN
observamos que los datos fueron mejorados con el uso de las funciones de limpieza que
las herramientas nos brinda, de esta forma podemos evidenciar que los datos han

mejorado en comparacion con el analisis preliminar de la tabla.

Resultado del uso de la herramienta

e La herramienta presenta mucha dificultad al momento de la instalacion y
configuracién. Ademas que se debe tener un alto conocimiento de la utilizacién

de esta.

e Los resultados del perfilado son muy sencillos de interpretar y de facil
comprension.
e Para la limpieza de los datos se debe conocer bien los componentes que se

piensan utilizar porque esto llevara a conseguir mejores resultados.

Los datos se obtenidos después de la limpieza con la herramienta Informatica Data

Quality.

SQLQueryl.sql - M.RUEBAS (sa (53))" - x
|
lect * from dbo.TPM CUS
L3

[ Resuktados |-

CODIGO CODIGO_CLIENTE ~ NOMBRES IDENTIFICACION  TIPO_IDENTIFICACION DIRECCION EMAIL TEL
13T 000000000S070265  ANCHUNDIAALVARADOELSABEATRIZ 0915433650 CEDULADECIUDADANIA  SAMANES 5 elanchundial@hotmailcom 593
2 "™ D0000000D3712982  VILLAGRANCEPEDAIOSERICARDO 0910037050 CEDULADECIUDADANIA  AGUIRRE 116 Y PICHINCHA jonvice @gmal.com 593
3 0000000005531014  CARRASCOSACONJAVIERDANIEL 1207608207 CEDULADECIUDADANIA  PITAL N 2 SALIDA A BALDRAMIA moinssec@ahoo.com 597
4 78 0000000005591157  QUINONEZRIVERAJOSEANTONIO 1312092339 CEDULA DECIUDADANIA  CANALITO malinsaec@yahoo com 58
5 87 0000000005591256  ASANZAZAMBRANOGLENDYELIZABETH 0923439822 CEDULA DECIUDADANIA  FORTIN DE LAFLOR charito 106@hotimail com 58
6 105 0000000003713056  CASTILLODELGADOJUANCARLOS 1710433044 CEDULA DE CIUDADANIA  JOSE RIOFRIO OE3- OES212 juank1174@hotmai com 58

164 0000000005871418  AGUAGALLOOROZCOBELENGABRIELA 0604445254 CEDULA DE CIUDADANIA  SAN ANDRES MZ C CO1 7
8 194 0000000003712738  EGASGONZALESMARTHAMARIA 1715415301 CEDULA DECIUDADANIA  CALLEG LOTE 523, g
9 232 0000000005591253  QUILOZURITAJOHANNAELIZABETH 1722145875 CEDULA DECIUDADANIA  LORENZO FLORES §19 120 Y SALVADOR  joha_satujsg@hotmail.com 532
10 294 0000000004027853  LUZURIAGALIZANOJOSEANDRES 1802908560 CEDULADECIUDADANIA  MONTALVO 07:70 i@conosistemas.com 59
s 0000000003712641  LENNONALBANMARTIN 1500519457 CEDULADECIUDADANIA  SAN JOSE DE RUMUHURCOS matnatoco@yshooss 59
2 3 0000000005068578  GALARZAESPINOSAJANNYCAROLINA 1723413256 CEDULADECIUDADANIA CALLEOESX Y PEDRO CATIRO CASAS..  janny_sg!7@hatmalcom 533
13 402 0000000005069234  SAENZBURBANOGUILLERMOJAVIER 1712914535 CEDULA DECIUDADANIA  LUIS CALIXTO javiersaenzb@gmai com 58
14 407 0000000003713101  POMARUIZROMMELJOSE 1718883570 CEDULA DECIUDADANIA  PRIMERQ DE MAYO LT.7 58
15 461 0000000005069529  QUIROZMONCAYOEDISONJAVIER 1713309746 CEDULA DECIUDADANIA  PRIMICIAS 15368 58
16 472 0000000003713203  CABEZASCAMPOSJIMMYALESIO 1717140774 CEDULA DE CIUDADANIA  BAY PASS QUEVEDO 810 58
17 528 0000000005069748  GRUNAUERMINUCHEGUIDOEMANUEL 0918388968 CEDULA DECIUDADANIA  URDESA NORTE MZ 28 SOLAR § NUM 582
18 614 0000000003713013  MOROCHOHERMOSACARLOSEDUARDO 1714824875 CEDULA DE CIUDADANIA  PANAMERICANA NORTE KM 81/ 2O cemhedu@hotmail com 59
19 681 D000000005070252  MORALESMARGUEZSENAYANINA 0940547912 CEDULADECIUDADANIA  VINCES YVICTORMANUELRENDON nina_dmm@hetmailcom 533
20 7 0000000003712672 _ HIDALGOVACAPABLODAVID 1714762034 CEDULADECIUDADANIA _ MARISCAL SUCRE §1472 aerenciadsorovectos@m... 593 7
‘ v

Figura 134. Datos Después De La Limpieza Herramienta Informatica
Fuente: Investigador



ANEXO 11

LIMPIEZA DE LOS DATOS UTILIZANDO LA HERRAMIENTA INFORMATICA
DATA QUALITY



CONEXION CON LA BASE DE DATOS OASIS

Para la conexion con la base de datos OASIS se debe configurar el servicio de repositorio
de modelo de datos y el servicio de integracion de datos en el servidor.

Repositorio de Modelo de Datos.

Paso 1. Propiedades del repositorio

Nuewo servicio de repositonio de modelos - Paso 1 de 2

,,,,,,,,,,
Licancia . 951 License_MININT-ALQ2UAS_d8541

I nod=01_MININT-ALQ2UAS

@ Siguiente > | Cancelar

Figura 135.Propiedades del repositorio
Fuente: Investigador

Paso 2. Propiedades del repositorio y drivers

Nuevo servico de repostono de modelos - Paco 2 de

Espedify

a5 propiedades de la base de datos para este nuevo servicio de repositorio de modelos.

Probar conexién._.

Especifique las opciones de creacion 10 de repositorio de modelos.

9 <Atrds Finalizar | Cancelar

Figura 136. Propiedades del repositorio y drivers
Fuente: Investigador



Integracion de Datos

Paso 1. Propiedades del servicio de integracion de datos

iev senico de integracién de datos

Nombre *

Siguiente > | Finalizar | Cancelar

Figura 137. Propiedades del servicio
Fuente: Investigador
Paso 2. Propiedades de seguridad.

Muevo senaco de ntsgracsa de datos - Paso 2 of 15

Especifique las propiedades para esta nueva Servicio de integracion de datos
Especifique I 2

nuevo servicio de

o

Figura 138. Propiedades de seguridad
Fuente: Investigador

Una vez configurados los servicios se utilizd la herramienta cliente para el paso de
limpieza.
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Figura 139. Herramienta: Informatica
Fuente: Investigador
LIMPIEZA

Conexidn con el repositorio desde el cliente.

r@ Elegir servicio Lﬁ‘

Servicios disponibles:

4 &% Demain_MININT-ALQ2UAS
2 MD_0ASIS

®

Figura 140. Conexion
Fuente: Investigador

Iniciar sesién con el usuario administrador.

csitorio [ [ B [t
o y o @
Contrasefia:
@ [ <Amterior | siguiente> | [ Fnaizar ] [ Cancelar )

Figura 141. Inicio de sesion.
Fuente: Investigador



Se crea un nuevo proyecto para la limpieza de los datos.

L Wfermaics Deveizper

e e

Figu ra_ i42. Crear proyecto
Fuente: Investigador

Se coloca el nombre y las propiedades de conexién

& Moevo proyecto = S | (& Nuevo proyecto © b |
Proyecto Permisos del proyecto
Crear un proyecto. — Establezca los permisos de este proyecto. —
Nombre: Umpieza_OASIS Usuarios y grupos:
Servicio de repositoric: MD_OASS e Nombre Tipo Dominio de seguri.. Adadir..
B Administrator/Administrador  Usuanio Nati,
Permisos para [Admunistrator):
Permyt
@ Sguente> | [ Eoaiaac | [ Cancelar 2 Finakea celar
Figura 143. Nombre y propiedades de conexion

Fuente: Investigador

Se crea la conexion con la base de datos para traer las tablas.

() Nueva conexién Base de dato:

ey

Conexién Base de datos
Proporcione los detalles de Conexion,

<A

 MININT-ALG2UA
[Microsoft SQL Server

Figura 144. Conexion con la base de datos

Fuente: Investigador



Configuramos los detalles de la conexion.

{@ Nueva conexion Base de datos == ]

Detalles de la conexién

Proporcione los detalles de conexion. ﬂ,J

Nombre de usuario: sa
Contrasefia:  sesses
[C]Usar conexién de cenfianza
[7] Seguridad de transferencia habilitada

Acceso alos metadatos

Cadena de conexién: 0CH_OASIS
Acceso alos datos

Cadens de conexion: localhost@ESPOCH_OASIS

Mombre de dominio:

Tamafio de paquete: 0

Pagina de codigos: UTF-8 encoding of Unicode -

Nombre de propietario
Nombre de esquema
Entormo SQL:
Transaccién SQL:

Periodo de reintento: 0

Carcter de identificador SQL: ** (comillas dobles) =

con mixtos

Figura 145. Configuracion
Fuente: Investigador

Se secciona las tablas con las vamos a trabajar y procedemos con la limpieza.

243 Explorador de conexiones

@ Bienvenida

@ c X E

4 [ Teblas 1) Restourar bienvenida
S B Areas
> % AT e | ImPortacién de un modelo
. [ Categorias Docente
. & cesTuD de acceso a datos
> B CESTUD_match_poc ||+ b Introduccién
> B Cmater ~ Apertura del asistente para nuevo
> B cNoTAS modelo de objetos de datos
. ) Configuracion_Carr Iégicos
> B Confirmacion_Evale Haga clic en Archivo > Nuevo >
c Modek i \agicos
, [ CSEMES : =
> B3 Cursos. B> Pulse aqui para realizar
. & Dedicaciones_Docel .
. 3 Do » Importacién de un modelo de
objetos de datos I6gicos
. [ Dictado_Materias * X
 Creacin de una asignacion para la
> [ Docentes o presentacién de dstos en una sola
< [T— i vista
. =/ Parapresentarlos dates de distintos

Figura 146. Seleccion de tablas de la Base de Datos
Fuente: Investigador



Se seleccionan los analizadores y transformadores necesarios para la limpieza

2 roteater

Figura 147. Analizadores y Transformadores
Fuente: Investigador

Los resultados obtenidos después de la limpieza con la herramienta se muestran a
continuacion, para este analisis se utilizé la herramienta DataCleaner:

e CESTUD
Anadlisis final de la tabla CESTUD después de la limpieza de los datos
Valores NULL
La tabla no contiene valores nulos en sus columnas.
Valores Invalidos
La tabla contiene los valores aceptables esperados segun los requerimientos del negocio.
Valores Duplicados
La tabla no contiene valores duplicados en sus registros.
Anélisis de resultados

En el andlisis realizado para la tabla CESTUD en la cual observamos que las
inconsistencias tales como valores nulos para algunas columnas asi como valores invalidos
dentro de otras columnas y los registros duplicados que habiamos encontrado en el analisis
preliminar se han solventado con la limpieza de los datos utilizando la herramienta
Informatica Data Quality dejando la tabla de la mejor forma posible.



e ESTUDIANTES
Anélisis final de la tabla Estudiantes después de la limpieza de los datos
Valores NULL
La tabla no contiene valores nulos en sus columnas.
Valores Invalidos
La tabla contiene los valores aceptables esperados segun los requerimientos del negocio.
Valores Duplicados
No se encontraron valores duplicados para esta tabla.
Anélisis de resultados

En el andlisis realizado para la tabla Estudiantes en la cual observamos que las
inconsistencias tales como valores nulos para algunas columnas asi como valores invalidos
dentro de otras columnas y los registros duplicados que habiamos encontrado en el anélisis
preliminar se han solventado con la limpieza de los datos utilizando la herramienta
Informatica Data Quality dejando la tabla de la mejor forma posible.

e DOCENTES
Analisis final de la tabla Docentes después de la limpieza de los datos
Valores NULL
La tabla no contiene valores nulos en sus columnas.
Valores Invalidos
La tabla contiene los valores aceptables esperados segun los requerimientos del negocio.
Valores Duplicados
No se encontraron valores duplicados para esta tabla.
Analisis de resultados

En el analisis realizado para la tabla Docentes en la cual observamos que las inconsistencias
tales como valores nulos para algunas columnas asi como valores invalidos dentro de otras



columnas y los registros duplicados que habiamos encontrado en el andlisis preliminar se
han solventado con la limpieza de los datos utilizando la herramienta Informatica Data
Quality dejando la tabla de la mejor forma posible.

e MATERIAS
Anélisis final de la tabla Materias después de la limpieza de los datos
Valores NULL
La tabla no contiene valores nulos en sus columnas.
Valores Invalidos
La tabla contiene los valores aceptables esperados segun los requerimientos del negocio.
Valores Duplicados
No se encontraron valores duplicados para esta tabla.
Analisis de resultados

En el anélisis realizado para la tabla Materias en la cual observamos que las inconsistencias
tales como valores nulos para algunas columnas asi como valores invalidos dentro de otras
columnas y los registros duplicados que habiamos encontrado en el andlisis preliminar se
han solventado con la limpieza de los datos utilizando la herramienta Informatica Data
Quality dejando la tabla de la mejor forma posible.

e MATRICULAS
Analisis final de la tabla Matriculas después de la limpieza de los datos
Valores NULL
La tabla no contiene valores nulos en sus columnas.
Valores Invalidos
La tabla contiene los valores aceptables esperados segun los requerimientos del negocio.
Valores Duplicados

No se encontraron valores duplicados para esta tabla.



Anadlisis de resultados

En el andlisis realizado para la tabla Matriculas en la cual observamos que las
inconsistencias tales como valores nulos para algunas columnas asi como valores invalidos
dentro de otras columnas y los registros duplicados que habiamos encontrado en el analisis
preliminar se han solventado con la limpieza de los datos utilizando la herramienta
Informatica Data Quality dejando la tabla de la mejor forma posible.

e EVALUACIONES
Anélisis final de la tabla Evaluaciones después de la limpieza de los datos
Valores NULL
La tabla no contiene valores nulos en sus columnas.
Valores Invalidos
La tabla contiene los valores aceptables esperados segun los requerimientos del negocio.
Valores Duplicados
No se encontraron valores duplicados para esta tabla.
Anélisis de resultados

En el andlisis realizado para la tabla Evaluaciones en la cual observamos que las
inconsistencias tales como valores nulos para algunas columnas asi como valores invalidos
dentro de otras columnas y los registros duplicados que habiamos encontrado en el analisis
preliminar se han solventado con la limpieza de los datos utilizando la herramienta
Informatica Data Quality dejando la tabla de la mejor forma posible.

e NOTAS EXAMENES
Analisis final de la tabla Notas_Examenes después de la limpieza de los datos
Valores NULL
La tabla no contiene valores nulos en sus columnas.
Valores Invalidos

La tabla contiene los valores aceptables esperados segun los requerimientos del negocio.



Valores Duplicados
No se encontraron valores duplicados para esta tabla.
Andlisis de resultados

En el andlisis realizado para la tabla Notas_Examenes en la cual observamos que las
inconsistencias tales como valores nulos para algunas columnas asi como valores invalidos
dentro de otras columnas y los registros duplicados que habiamos encontrado en el analisis
preliminar se han solventado con la limpieza de los datos utilizando la herramienta
Informatica Data Quality dejando la tabla de la mejor forma posible.

e PERIODOS
Anadlisis final de la tabla Periodos después de la limpieza de los datos
Valores NULL
La tabla no contiene valores nulos en sus columnas.
Valores Invalidos
La tabla contiene los valores aceptables esperados segun los requerimientos del negocio.
Valores Duplicados
No se encontraron valores duplicados para esta tabla.
Andlisis de resultados

En el anélisis realizado para la tabla Periodos en la cual observamos que las inconsistencias
tales como valores nulos para algunas columnas asi como valores invalidos dentro de otras
columnas y los registros duplicados que habiamos encontrado en el analisis preliminar se
han solventado con la limpieza de los datos utilizando la herramienta Informatica Data
Quiality dejando la tabla de la mejor forma posible.



ANALISIS DE LAS DIMENSIONES DE CALIDAD

Analisis de la calidad de los datos para la tabla CESTUD:

En los datos encontrados en el analisis para la tabla CESTUD despues de la limpieza se
evidencio:

Parametro de Precision:
En la tabla no se han encontrado registros nulos.

Andlisis de resultados para la precision.

En el analisis de los datos para la tabla CESTUD de la base de datos OASIS en el
pardmetro de Precision se puede evidenciar que no se ha encontrado registros nulos lo cual
nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Valores Aceptables
En la tabla no se han encontrado registros invalidos.
Anélisis de resultados para los VValores Aceptables.

En el andlisis de los datos para la tabla CESTUD de la base de datos OASIS en el
pardmetro de Valores Aceptables se puede evidenciar que no se ha encontrado registros
invalidos lo cual nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Anélisis de resultados para los valores validos.

En el andlisis realizado se ha evidenciado que en algunas columnas de la tabla CESTUD de
la base de datos OASIS los valores ahi guardados se han mejorado con el uso de la
herramienta.

Parametro de Duplicidad
En la tabla no se han encontrado registros duplicados para esta tabla.
Analisis de resultados para la Duplicidad.

En el analisis de los datos para la tabla CESTUD de la base de datos OASIS en el
parametro de duplicidad se puede evidenciar que se ha solventado este problema con la
eliminacién de los registros duplicados por esa razon para este parametro su cumplimiento
es del 100%.



Parametro de Confianza.

Tabla 32. Pardmetro de Confianza

Fuente: Investigador

TABLA CESTUD

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA | INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +

Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
APEEST 100% 100% 100%
FECING 100% 100% 100%
NOMPAD 100% 100% 100%
LUGNAC 100% 100% 100%
COLGRA 100% 100% 100%
BACHIL 100% 100% 100%
FECGRA 100% 100% 100%
CEDIDE 100% 100% 100%
CERMIL 100% 100% 100%
NUMTEF 100% 100% 100%
DIRPER 100% 100% 100%
DIRCUR 100% 100% 100%
DOCUME 100% 100% 100%
CODEST 100% 100% 100%

Resultados finales.

Tabla 33 Resultados Finales
Fuente: Investigador

CESTUD

DIMENSION TOTAL

INTEGRIDAD 100%

CONSISTENCIA | 100%

CONFIABILIDAD | 100%

100,00%100,00% 100,00%

100,00%

50,00%

0,00%

DIMENSIONES

H INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura 148 Resultados Finales
Fuente: Investigador




Interpretacion de los resultados finales.

Como se puede observar en la tabla y en la grafica anterior las dimensiones de calidad de
datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad mucho mas
alta a la tabla CESTUD, con un nivel de integridad del 100% en comparacion al analisis
preliminar de los datos en el cual se obtuvo 99,03% mejorandolo en un 1,97%, ademas de
la dimensién de consistencia la cual se obtuvo un 100% después de la limpieza en
comparacion al 84,84% obtenido en el analisis preliminar mejorando a esta dimension en
un 15,16% y en la dimension de confiabilidad de esta tabla obteniendo 100% después de la
limpieza en comparacion con el 93,35% obtenido en el andlisis preliminar mejorando esta
dimension en 6,65% dejando a la tabla con un mejor nivel de conformidad de datos.

Anélisis de la calidad de los datos para la tabla Docentes:
En los datos encontrados en el analisis para la tabla Docentes despues de la limpieza se
evidencio:

Parametro de Precision
En la tabla no se han encontrado registros nulos.

Analisis de resultados para la precision.

En el analisis de los datos para la tabla Docentes de la base de datos OASIS en el parametro
de Precision se puede evidenciar que no se ha encontrado registros nulos lo cual nos indica
que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Valores Aceptables
En la tabla no se han encontrado registros invalidos.
Anélisis de resultados para los Valores Aceptables.

En el analisis de los datos para la tabla Docentes de la base de datos OASIS en el parametro
de Valores Aceptables se puede evidenciar que no se ha encontrado registros invalidos lo
cual nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro Duplicidad

En esta tabla no se encontraron registros duplicados.



Analisis de resultados para la Duplicidad.

En el analisis de los datos para la tabla Docentes de la base de datos OASIS en el parametro
de duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros duplicados lo cual nos
indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Confianza.

Tabla 34. Pardmetro de Confianza
Fuente: Investigador

TABLA DOCENTES
CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA | INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +

Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
strCedulaMil 100% 100% 100%
strCarnetSeg 100% 100% 100%
strDireccion 100% 100% 100%
strTel 100% 100% 100%
strMail 100% 100% 100%
strWww 100% 100% 100%
strCodTipoSan 100% 100% 100%
strCodEstCiv 100% 100% 100%
strTitulos 100% 100% 100%
strCargos 100% 100% 100%
strCodTipTit 100% 100% 100%
strNacionalidad 100% 100% 100%
strNombres 100% 100% 100%
strApellidos 100% 100% 100%




Resultados finales.

00,00%100,00%100,00%

Tabla 35. Resultados Finales

Fuente: Investigador 100,00%

TABLA DOCENTES 50,00%
DIMENSION | TOTAL

INTEGRIDAD 100% 0,00%

DIMENSIONES

CONSISTENCIA 100%
B INTEGRIDAD M CONSISTENCIA m CONFIABILIDAD

CONFIABILIDAD | 100%

Figura 149 . Resultados Finales
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Como se puede observar en la tabla y en la grafica anterior las dimensiones de calidad de
datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad mucho mas
alta a la tabla Docentes, con un nivel de integridad del 100% al igual que en el andlisis
preliminar de los datos en el cual se obtuvo 100%, ademas de la dimensién de consistencia
la cual se obtuvo un 100% después de la limpieza en comparacion al 75,41% obtenido en el
analisis preliminar mejorando a esta dimension en un 24,59% y en la dimension de
confiabilidad de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en comparacion con el
90,16% obtenido en el andlisis preliminar mejorando esta dimension en 9,84% dejando a la
tabla con un mejor nivel de conformidad de datos.

Anélisis de la tabla Estudiantes:
En los datos encontrados en el analisis para la tabla Estudiantes despues de la limpieza de
los datos se evidencio:

Parametro de Precision
En la tabla no se han encontrado registros nulos.

Analisis de resultados para la precision.

En el analisis de los datos para la tabla Estudiantes de la base de datos OASIS en el
parametro de Precision se puede evidenciar que no se ha encontrado registros nulos lo cual
nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Valores Aceptables

En la tabla no se han encontrado registros invalidos.



Analisis de resultados para los Valores Aceptables.

En el analisis de los datos para la tabla Estudiantes de la base de datos OASIS en el
parametro de Valores Aceptables se puede evidenciar que no se ha encontrado registros

invalidos lo cual nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro Duplicidad

En esta tabla no se encontraron registros duplicados.

Anélisis de resultados para la Duplicidad.

En el analisis preliminar de los datos para la tabla Estudiantes de la base de datos OASIS en
el pardmetro de duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros

duplicados lo cual nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Confianza.

Tabla 36. Parametro de Confianza para Duplicidad

Fuente: Investigador

TABLA ESTUDIANTES

CONSISTENCIA

CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +

Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
FECING 100% 100% 100%
strMail 100% 100% 100%
strDocumentacion 100% 100% 100%
strCodTit 100% 100% 100%
strCedulaMil 100% 100% 100%
strCodInt 100% 100% 100%
strNacionalidad 100% 100% 100%
strNombres 100% 100% 100%
strApellidos 100% 100% 100%




Resultados finales.

Tabla 37. Resultados Finales
Fuente: Investigador

100,00% 100,00% 100

TABLA ESTUDIANTES 100,00%
DIMENSION TOTAL
50,00%
INTEGRIDAD 100%
CONSISTENCIA 100% 0,00%
CONFIABILIDAD | 100% DIMENSIONES

H INTEGRIDAD E CONSISTENCIA @ CONFIABILIDAD

Figura 150 Resultados Finales
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Como se puede observar en la tabla y en la gréfica anterior las dimensiones de calidad de
datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad mucho mas
alta a la tabla Estudiantes, con un nivel de integridad del 100% al igual que en el analisis
preliminar de los datos en el cual se obtuvo 100%, ademas de la dimensién de consistencia
la cual se obtuvo un 100% después de la limpieza en comparacion al 85,76% obtenido en el
analisis preliminar mejorando a esta dimension en un 14,24% y en la dimension de
confiabilidad de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en comparacién con el
94,30% obtenido en el analisis preliminar mejorando esta dimensién en 5,7% dejando a la
tabla con un mejor nivel de conformidad de datos.

Analisis de la calidad de datos para tabla Materias:
En los datos encontrados en el analisis preliminar para la tabla Materias se evidencio:

Parametro de Precision:
En esta tabla no se encontraron registros con valores nulos.

Analisis de resultados para la precision.

En el analisis de los datos para la tabla Materias de la base de datos OASIS en el parametro
de Precision se puede evidenciar que no se ha encontrado registros nulos lo cual nos indica
que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Valores Aceptables

En esta tabla no se encontraron registros con valores invalidos.



Analisis de resultados para los valores validos.

En el analisis de los datos para la tabla Materias de la base de datos OASIS en el pardmetro
de Valores Aceptables se puede evidenciar que no se ha encontrado registros invalidos lo
cual nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Duplicidad
En esta tabla no se encontraron registros duplicados para esta tabla.
Anélisis de resultados para la Duplicidad.

En el analisis de los datos para la tabla Materias de la base de datos OASIS en el parametro
de Duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros invalidos lo cual nos
indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parédmetro de Confianza.
Aqui utilizamos las formulas planteadas con anterioridad.

Tabla 38. Pardmetro de Confianza
Fuente: Investigador

TABLA MATERIAS

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +

Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
srtCodigo 100% 100% 100%
strNombre 100% 100% 100%
dtFechaCreada 100% 100% 100%
dtFechaElim 100% 100% 100%
bInActiva 100% 100% 100%




Resultados finales.

100,00%100,00% 100,00%

Tabla 39. Resultados Finales

Fuente: Investigador 100,00%
TABLA MATERIAS 50,00%
DIMENSION | TOTAL
INTEGRIDAD 100% 0,00% OIMENSIONES
CONSISTENCIA 100%
CONFIABILIDAD 100% B INTEGRIDAD W CONSISTENCIA [ CONFIABILIDAD

Figura 151. Resultados Finales
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Como se puede observar en la tabla y en la grafica anterior las dimensiones de calidad de
datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad mucho mas
alta a la tabla Materias, con un nivel de integridad del 100% al igual que en el analisis
preliminar de los datos en el cual se obtuvo 100%, ademas de la dimensién de consistencia
la cual se obtuvo un 100% después de la limpieza en comparacion al 94,14% obtenido en el
analisis preliminar mejorando a esta dimension en un 5,86% y en la dimension de
confiabilidad de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en comparacion con el
97,66% obtenido en el andlisis preliminar mejorando esta dimension en 2,34% dejando a la
tabla con un mejor nivel de conformidad de datos.

Analisis de la calidad de datos para la tabla Matriculas:
En los datos encontrados en el analisis preliminar para la tabla Matriculas se evidencio:

Parametro de Precision:
En esta tabla no se encontraron registros con valores nulos.

Analisis de resultados para la precision.

En el anélisis de los datos para la tabla Matriculas de la base de datos OASIS en el
parametro de Precision se puede evidenciar que no se ha encontrado registros nulos lo cual
nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Valores Aceptables

En esta tabla no se encontraron registros con valores invalidos.



Analisis de resultados para los Valores Aceptables.

En el andlisis de los datos para la tabla Matriculas de la base de datos OASIS en el
parametro de Valores Aceptables se puede evidenciar que no se ha encontrado registros
invalidos lo cual nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Duplicidad
En esta tabla no se encontraron registros duplicados para esta tabla.
Anélisis de resultados para la Duplicidad.

En el andlisis de los datos para la tabla Matriculas de la base de datos OASIS en el
pardmetro de Duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros invalidos lo
cual nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parédmetro de Confianza.
Aqui utilizamos las formulas planteadas con anterioridad.

Tabla 40. Pardmetro de Confianza
Fuente: Investigador

TABLA MATRICULAS

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +

Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
sintCodigo 100% 100% 100%
strCodPeriodo 100% 100% 100%
strCodEstud 100% 100% 100%
strCodNivel 100% 100% 100%
strAutorizadaPor 100% 100% 100%
dtFechaAutorizada 100% 100% 100%
strCreadaPor 100% 100% 100%
dtFechaCreada 100% 100% 100%
strCodEstado 100% 100% 100%
strObservaciones 100% 100% 100%




Resultados finales.

Tabla 41. Resultados Finales 00,00%100,00%100,00%
Fuente: Investigador
100,00%
TABLA MATRICULAS
DIMENSION | TOTAL 50,00%
INTEGRIDAD 100% 0.00%
CONSISTENCIA 100% ' DIMENSIONES
CONFIABILIDAD | 100% B INTEGRIDAD M CONSISTENCIA m CONFIABILIDAD

Figura 152. Resultados Finales
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Como se puede observar en la tabla y en la gréafica anterior las dimensiones de calidad de
datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad mucho mas
alta a la tabla Matriculas, con un nivel de integridad del 100% al igual que en el analisis
preliminar de los datos en el cual se obtuvo 100%, ademas de la dimension de consistencia
la cual se obtuvo un 100% después de la limpieza en comparacion al 94,36% obtenido en el
analisis preliminar mejorando a esta dimension en un 5,64% y en la dimension de
confiabilidad de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en comparacién con el
97,75% obtenido en el andlisis preliminar mejorando esta dimensién en 2,25% dejando a la
tabla con un mejor nivel de conformidad de datos.

Anélisis de la calidad de datos para la tabla Evaluaciones:
En los datos encontrados en el analisis preliminar para la tabla Evaluaciones se evidencio:

Parametro de Precision:
En esta tabla no se encontraron registros con valores nulos.

Analisis de resultados para la precision.

En el analisis de los datos para la tabla Evaluaciones de la base de datos OASIS en el
parametro de Precision se puede evidenciar que no se ha encontrado registros nulos lo cual
nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.



Parametro de Valores Aceptables
En esta tabla no se encontraron registros con valores invalidos.
Anélisis de resultados para los Valores Aceptables

En el andlisis de los datos para la tabla Evaluaciones de la base de datos OASIS en el
pardmetro de Valores Aceptables se puede evidenciar que no se ha encontrado registros
invalidos lo cual nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Duplicidad
En esta tabla no se encontraron registros duplicados para esta tabla.
Analisis de resultados para la Duplicidad.

En el analisis de los datos para la tabla Evaluaciones de la base de datos OASIS en el
parametro de Duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros invalidos lo
cual nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Confianza.
Aqui utilizamos las formulas planteadas con anterioridad.

Tabla 42. Parametro de Confianza
Fuente: Investigador

TABLA EVALUACIONES

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +

Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
sintCodMatricula 100% 100% 100%
strCodPeriodo 100% 100% 100%
strCodMateria 100% 100% 100%
bytNotal 100% 100% 100%
bytNota2 100% 100% 100%
bytNota3 100% 100% 100%
strObservaciones 100% 100% 100%




Resultados finales.

00,00%100,00%100,00%
Tabla 43. Resultados Finales
Fuente: Investigador 100,00%
TABLA EVALUACIONES 50,00%
DIMENSION TOTAL
INTEGRIDAD 100% 0,00%
CONSISTENCIA | 100% DIMENSIONES
CONFIABILIDAD | 100% B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA m CONFIABILIDAD

Figura 153. Resultados Finales
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Como se puede observar en la tabla y en la gréfica anterior las dimensiones de calidad de
datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad mucho mas
alta a la tabla Evaluaciones, con un nivel de integridad del 100% al igual que en el andlisis
preliminar de los datos en el cual se obtuvo 100%, ademas de la dimension de consistencia
la cual se obtuvo un 100% después de la limpieza en comparacion al 92,86% obtenido en el
analisis preliminar mejorando a esta dimensién en un 7,14% y en la dimension de
confiabilidad de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en comparacion con el
96,43% obtenido en el andlisis preliminar mejorando esta dimensién en 3,57% dejando a la
tabla con un mejor nivel de conformidad de datos.

Analisis de la calidad de datos para la tabla Notas_Examenes:
En los datos encontrados en el analisis preliminar para la tabla Notas_Examenes se
evidencio:

Parametro de Precision:
En esta tabla no se encontraron registros con valores nulos.

Anélisis de resultados para la precision.

En el analisis de los datos para la tabla Notas_Examenes de la base de datos OASIS en el
parametro de Precision se puede evidenciar que no se ha encontrado registros nulos lo cual
nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Valores Aceptables

En esta tabla no se encontraron registros con valores invalidos.



Analisis de resultados para los Valores Aceptables.

En el andlisis de los datos para la tabla Notas_Examenes de la base de datos OASIS en el
parametro de Valores Aceptables se puede evidenciar que no se ha encontrado registros

invalidos lo cual nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Duplicidad

En esta tabla no se encontraron registros duplicados para esta tabla.

Analisis de resultados para la Duplicidad.

En el analisis de los datos para la tabla Notas_Examenes de la base de datos OASIS en el
parametro de Duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros invalidos lo

cual nos indica que para este pardmetro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Confianza.

Aqui utilizamos las formulas planteadas con anterioridad.

Tabla 44. Parametro de Confianza

Fuente: Investigador

TABLA NOTAS_EXAMENES

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +

Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
sintCodMatricula 100% 100% 100%
strCodPeriodo 100% 100% 100%
strCodMateria 100% 100% 100%
strCodTipoExamen 100% 100% 100%
bytAcumulado 100% 100% 100%
bytNota 100% 100% 100%
strCodEquiv 100% 100% 100%
strObservaciones 100% 100% 100%




Resultados finales.

Tabla 45. Resultados Finales
Fuente: Investigador

TABLA NOTAS_EXAMENES

DIMENSION TOTAL
INTEGRIDAD 100%
CONSISTENCIA 100%
CONFIABILIDAD 100%

Interpretacion de los resultados finales.

Como se puede observar en la tabla y en la gréfica anterior las dimensiones de calidad de
datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad mucho mas
alta a la tabla Notas_Examenes, con un nivel de integridad del 100% al igual que en el
analisis preliminar de los datos en el cual se obtuvo 100%, ademé&s de la dimension de
consistencia la cual se obtuvo un 100% después de la limpieza en comparacion al 93,98%
obtenido en el analisis preliminar mejorando a esta dimension en un 6,02% y en la
dimensién de confiabilidad de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en
comparacion con el 97,59% obtenido en el andlisis preliminar mejorando esta dimension en

100,00%100,00% 100,00%

100,00%

50,00%

0,00%

DIMENSIONES

B INTEGRIDAD M CONSISTENCIA [ CONFIABILIDAD

Figura 154 . Resultados Finales
Fuente: Investigador

2,41% dejando a la tabla con un mejor nivel de conformidad de datos.
Analisis de la calidad de datos para la tabla Periodos:
En los datos encontrados en el analisis preliminar para la tabla Periodos se evidencio:

Parametro de Precision:
En esta tabla no se encontraron registros con valores nulos.

Andlisis de resultados para la precision.

En el analisis de los datos para la tabla Periodos de la base de datos OASIS en el parametro
de Precision se puede evidenciar que no se ha encontrado registros nulos lo cual nos indica

que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Valores Aceptables

En esta tabla no se encontraron registros con valores invalidos.




Analisis de resultados para los Valores Aceptables.

En el andlisis de los datos para la tabla Periodos de la base de datos OASIS en el pardmetro
de Valores Aceptables se puede evidenciar que no se ha encontrado registros invalidos lo
cual nos indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Duplicidad
En esta tabla no se encontraron registros duplicados para esta tabla.
Analisis de resultados para la Duplicidad.

En el analisis de los datos para la tabla Periodos de la base de datos OASIS en el parametro
de Duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros invalidos lo cual nos
indica que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Confianza.
Aqui utilizamos las formulas planteadas con anterioridad.

Tabla 46. Pardmetro de Confianza
Fuente: Investigador

TABLA PERIODOS

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +

Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
strCodigo 100% 100% 100%
strDescripcion 100% 100% 100%
dtFechalnic 100% 100% 100%
dtFechaFin 100% 100% 100%
sintUltNumMat 100% 100% 100%
strCodPensum 100% 100% 100%
bInTransicion 100% 100% 100%
bInVigente 100% 100% 100%
dtFechaTopeMatOrd 100% 100% 100%
dtFechaTopeMatExt 100% 100% 100%
dtFechaTopeMatPro 100% 100% 100%
dtFechaTopeRetMat 100% 100% 100%
strCodReglamento 100% 100% 100%




Resultados finales.

Tabla 47 Resultados Finales
Fuente: Investigador

100,00%100,00% 100,00%

TABLA PERIODOS 100,00%
DIMENSION TOTAL 50,00%
INTEGRIDAD 100%
CONSISTENCIA 100% 0,00%
CONFIABILIDAD | 100% DIMENSIONES

H INTEGRIDAD M CONSISTENCIA @ CONFIABILIDAD

Figura 155. Resultados Finales
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Como se puede observar en la tabla y en la gréafica anterior las dimensiones de calidad de
datos fueron afectadas de manera favorable dandole un nivel de conformidad mucho mas
alta a la tabla Periodos, con un nivel de integridad del 100% al igual que en el andlisis
preliminar de los datos en el cual también se obtuvo 100%, ademas de la dimension de
consistencia la cual se obtuvo un 100% después de la limpieza en comparacién con el
87,36% obtenido en el analisis preliminar mejorando a esta dimensién en un 12,64% y en la
dimension de confiabilidad de esta tabla obteniendo 100% después de la limpieza en
comparacion con el 94,94% obtenido en el analisis preliminar mejorando esta dimensién en
5,06% dejando a la tabla con un mejor nivel de conformidad de datos.



ANEXO 111

ANALISIS PRELIMINAR DE LA BASE DE DATOS OASIS



ANALISIS PRELIMINAR DE LA CALIDAD DE DATOS DEL OASIS.

e CESTUD

Anadlisis preliminar de la tabla CESTUD usando la herramienta DataCleaner.

Valores

NULL

Tabla 48 Valores Nulos
Fuente: Investigador

VALORES NULL

DOCUME m DIRCUR m DIRPRE NUMTEF

W CERMIL mCEDIDE mFECGRA mBACHIL

B COLGRA mLUGNAC mNOMPAD m FECING

99,78%
86,41%

COLUMNAS

TABLA CESTUD
Cantidad Porcentaje
Columnas de de

NULL NULL
FECING 16 0,44%
NOMPAD 44 1,22%
LUGNAC 39 1.08%
COLGRA 35 0.97%
BACHIL 39 1.08%
FECGRA 239 6,64%
CEDIDE 86 2,39%
CERMIL 1996 55,49%
NUMTEF 2157 59,97%
DIRPER 931 25,88%
DIRCUR 3108 86,41%
DOCUME 3589 99,78%

Valores Invalidos

Tabla 49 Valores Invélidos
Fuente: Investigador

Figura 156 Valores Nulos
Fuente: Investigador

TABLA CESTUD
Cantidad Porcentaje
Columnas de de
Invalidos Invalidos
APEEST 14 0,39%
BACHIL 1 0,03%
CEDIDE 8 0,22%

VALORES INVALIDOS

NUMTEF m NOMPAD = NOMEST = DOCUME

DIRCUR COLGRA m CODEST mCERMIL

m CEDIDE mBACHIL mAPEEST

40,03%

48,65%
COLUMNAS

Figura 157 Valores Invalidos
Fuente: Investigador




CERMIL 1 0,03%
CODEST 1 0,03%
COLGRA 11 0,31%
DIRCUR 1750 48,65%
DOCUME 2 0,06%
NOMEST 8 0,22%
NOMPAD 1 0,03%
NUMTEF 1440 40,03% Valores Duplicados

Tabla 50 Valores Duplicados

Fuente: Investigador VALORES
TABLA CESTUD
e DUPLICADOS
| Porcentaje
Columnas De de Duplicados = NUMTEF = NOMPAD ® NOMEST
Duplicados

CEDIDE 6 1% = DIRCUR m CODEST m CEDIDE
CODEST 32 0,89% 0,81%
DIRCUR 36 1% 0,19(5)3%/
NOMEST 36 1% COLUMNAS 1;90%2
NOMPAD 34 0,95% 089% o
NUMTEF 29 0,81%

Figura 158 Valores Duplicados

Fuente: Investigador
Analisis de resultados

En las tablas y en los graficos mostrados anterior mente podemos apreciar el analisis
realizado para la tabla CESTUD en la cual observamos varias inconsistencias tales como
valores nulos para algunas columnas asi como valores invalidos dentro de otras columnas
ademas de encontrar registros duplicados los cuales se mejoraran en el transcurso del
desarrollo de este trabajo de limpieza de datos.



e ESTUDIANTES

Anélisis preliminar de la tabla Estudiantes usando la herramienta DataCleaner.

Valores NULL

Tabla 51 Valores Nulos
Fuente: Investigador

TABLA ESTUDIANTES

VALORES NULL

Cantidad Porcentaje m strCodInt m strCedulaMil
Columnas de de B strCodTit m strDocumentacion
NULL NULL
FECING 29 127% B srtMail B FECING
strMail _ 1195 52,27% 49,30%
strDocumentacion 2286 100% 29.30%
strCodTit 1127 49,30% COLUMNAS Sevemm 100,00%
strCedulaMil 39 1,71%
strCodint 1127 49,30%
Figura 159 Valores Nulos
Fuente: Investigador
Valores Invalidos
. VALORES INVALIDOS
Tabla 52 Valores Invalidos
Fuente: Investigador m strApellidos strNombres
TABLA ESTUDIANTES M strNacionalidad ® srtMail
Cantidad | Porcentaje
Columnas Va!o_res Val,o_res 1,01%
_ Invalidos | Invalidos COLUMNAS 0,96%
strMail 11 0,48%
strNacionalidad 1 0,04%
strNombres 22 0,96%
strApellidos 23 1,01% Figura 160 Valores Invalidos

Valores Duplicados

Fuente: Investigador

No se encontraron valores duplicados para esta tabla.




Anadlisis de resultados

En las tablas y graficos mostrados con anterioridad para el analisis de la tabla de
Estudiantes se puede observar que existen inconsistencias dentro de la tabla tales como
valores nulos y valores invalidos dentro de los campos los cuales afectan a la calidad de
datos y se procederan a ser limpiados en el transcurso de este trabajo.

e DOCENTES

Anélisis preliminar de la tabla Docentes usando la herramienta DataCleaner.

Valores NULL

Tabla 53 Valores Nulos
Fuente: Investigador

TABLA DOCENTES
Cantidad Porcentaje
Columnas de de

NULL NULL
strCedulaMil 93 93%
strCarnetSeg 95 95%
strDireccion 36 36%
strTel 42 42%
strMail 53 53%
strwww 59 59%
strCodTipoSan 100 100%
strCodEstCiv 2 2%
strTitulos 98 98%
strCargos 98 98%
strCodTipTit 10 10%

VALORES NULL

strCodTipTit strCargos

strTitulos strCodEstCiv
strCodTipoSan B striWww

H strMail B StrTel

m strDireccion M strCarnetSeg

| srtCedulaMil

10,00%
98,00%
98,00%
2,00%
100,00%
COLUMNAS
95,00%
93,00%

Figura 161 Valores Nulos
Fuente: Investigador




Valores Invalidos

Tabla 54 Valores Invalidos
Fuente: Investigador

VALORES INVALIDOS

TABLA DOCENTES strNombres m strDir m srtApellidos
Cantidad | Porcentaje
Columnas - A1
Invalidos | Invalidos 3.00%
- 0 ’ °
strApellidos 1 0,48 0/0 COLUMNAS 1,00%
strDir 1 0,04% 1,00%
strTel 3 0,96%

Figura 162 Valores Invalidos

Fuente: Investigador
Valores Duplicados

No se encontraron valores duplicados para esta tabla.
Andlisis de resultados

Observando las tablas y graficos anteriores se puede evidenciar el andlisis realizado a la
tabla de Docentes con el fin de conocer la calidad de los datos que aqui se presentan,
encontrando como resultado valores nulos y registros invalidos los cuales se mejoran en el
transcurso del desarrollo de este trabajo.

¢ MATERIAS
Anadlisis preliminar de la tabla Materias usando la herramienta DataCleaner.

Valores NULL

Tabla 55 Valores Nulos
Fuente: Investigador VALORES NULL
TABLA MATERIAS
Cantidad | Porcentaje H bInActiva m dtFechaElim
Columnas de de dtFechaCreada m strNombre
NULL NULL m strCodigo
srtCodigo 0 0%
strNombre 0 0% 0,00% 58 569%
dtFechaCreada 0 0% COLUMNAS | 0,00% '
dtFechaElim 130 58,56% O o0e
bInActiva 0 0%

Figura 163 Valores Nulos
Fuente: Investigador



Valores Invalidos

La tabla contiene los valores aceptables esperados segun los requerimientos del negocio.
Valores Duplicados

No se encontraron valores duplicados para esta tabla.

Anélisis de resultados

En la tabla y en el grafico mostrado anteriormente podemos apreciar el analisis realizado
para la tabla Materias en la cual observamos pocas inconsistencias tales como valores nulos
para algunas columnas, los cuales se mejoraran en el transcurso del desarrollo de este
trabajo de limpieza de datos, no se presentaron valores duplicados ni valores invalidos en
esta tabla.

e MATRICULAS
Anélisis preliminar de la tabla Matriculas usando la herramienta DataCleaner.

Valores NULL

Tabla 56 Valores Nulos

Fuente: Investigador
TABLA MATRI_CU LAS . VALORES N U LL
Cantidad | Porcentaje
Columnas de de strObservaciones = strCodEstado
NULL NULL dtFechaCreada strCreadaPor
- - 0
sintCodigo 0 0% dtFechaAutorizada ® strAutorizadaPor
strCodPeriodo 0 0%
<trCodEstud 0 0% m strCodNivel strCodEstud
strCodNivel 0 0% M strCodPeriodo B sintCodigo
strAutorizadaPor 0 0% . 29.70%
dtFechaAutorizada 0 0% ’ ?
strCreadaPor 0 0% COLUMNAS ) %
dtFechaCreada 0 0% ’ ?
strCodEstado 0 0% 100%
strObservaciones 4927 29,70%

Figura 164 Valores Nulos
Fuente: Investigador



Valores Invalidos

Tabla 57 Valores Invalidos
Fuente: Investigador

TABLA MATRICULAS

Cantidad | Porcentaje
Columnas Valores Valores

Invalidos | Invalidos
sintCodigo 0 0%
strCodPeriodo 0 0%
strCodEstud 0 0%
strCodNivel 0 0%
strAutorizadaPor 1063 6,41%
dtFechaAutorizada 0 0%
strCreadaPor 1064 6,41%
dtFechaCreada 0 0%
strCodEstado 0 0%
strObservaciones 11655 29,70%

No se encontraron valores duplicados para esta tabla.

Andlisis de resultados

VALORES INVALIDOS

strObservaciones strCodEstado

dtFechaCreada strCreadaPor
dtFechaAutorizada M strAutorizadaPor
m strCodNivel strCodEstud

H strCodPeriodo m sintCodigo

70,22%

1%
0,
COLUMNAS 50,0 }1%

Valor

Figura 165 Valores Invélidos
Fuente: Investigador

En las tablas y en los graficos mostrados anteriormente podemos apreciar el analisis
realizado para la tabla Matriculas en la cual observamos pocas inconsistencias tales como
valores nulos para algunas columnas y valores invalidos, los cuales se mejoraran en el
transcurso del desarrollo de este trabajo de limpieza de datos, no se presentaron valores

duplicados en esta tabla.

e EVALUACIONES

Anélisis preliminar de la tabla Evaluaciones usando la herramienta DataCleaner.




Valores NULL

Tabla 58 Valores Nulos
Fuente: Investigador

TABLA EVALUACIONES

VALORES NULL

strObservaciones ® bytNota3
B bytNota2 M bytNotal
strCodMateria  H strCodPeriodo

B sintCodMatricula

Cantidad | Porcentaje
Columnas de de
NULL NULL
sintCodMatricula 0 0%
strCodPeriodo 0 0%
strCodMateria 0 0%
bytNotal 0 0%
bytNota2 0 0%
bytNota3 0 0%
strObservaciones 905 5,08%

Valores Invalidos

Tabla 59 Valores Invalidos
Fuente: Investigador

TABLA EVALUACIONES

Cantidad | Porcentaje
Columnas Valores Valores

Invalidos | Invalidos
sintCodMatricula 0 0%
strCodPeriodo 0 0%
strCodMateria 0 0%
bytNotal 0 0%
bytNota2 0 0%
bytNota3 0 0%
strObservaciones 16896 94,92%

5,08%
08
COLUMNAS | (/00%
0,00%
0,00%
0,00%
Figura 166 Valores Nulos
Fuente: Investigador
strObservaciones M bytNota3
H bytNota2 H bytNotal
strCodMateria W strCodPeriodo
B sintCodMatricula
94792%
0,00%
0,00%
COLUMNAS | 0,00%
0,00%
0,00%
0,00%

Figura 167 Valores Invalidos
Fuente: Investigador



Valores Duplicados

No se encontraron valores duplicados para esta tabla.

Analisis de resultados

En las tablas y en los graficos mostrados anteriormente podemos apreciar el analisis
realizado para la tabla Evaluaciones en la cual observamos pocas inconsistencias tales
como valores nulos para algunas columnas y valores invélidos, los cuales se mejoraran en
el transcurso del desarrollo de este trabajo de limpieza de datos, no se presentaron valores
duplicados en esta tabla.

e NOTAS_EXAMENES

Analisis preliminar de la tabla Notas_Examenes usando la herramienta DataCleaner.

Valores NULL

Tabla 60 Valores Nulos
Fuente: Investigador

TABLA NOTAS_EXAMENES

VALORES NULL

strObservaciones strCodEquiv

bytNota W bytAcumulado

B strCodTipoExamen m strCodMateria

M strCodPeriodo m sintCodMatricula

0,00%
1,72%
0,00%
0,00%
0,00%
0,00%
0,00%

COLUMNAS

50,97%

Cantidad | Porcentaje
Columnas de de
NULL NULL
sintCodMatricula 0 0%
strCodPeriodo 0 0%
strCodMateria 0 0%
strCodTipoExamen 0 0%
bytAcumulado 0 0%
bytNota 1706 1,72%
strCodEquiv 0 0%
strObservaciones 50513 50,97%

Figura 168 Valores Nulos
Fuente: Investigador




Valores Invalidos

Tabla 61 Valores Invalidos
Fuente: Investigador

TABLA NOTAS_EXAMENES

VALORES INVALIDOS

strObservaciones strCodEquiv
bytNota B bytAcumulado
B strCodTipoExamen m strCodMateria

H strCodPeriodo B sintCodMatricula

0,00%
0,00%
0,00%
0,00%
0,00%
0,00%
0,00%

COLUMNAS

43,66%

Cantidad | Porcentaje
Columnas Valores Valores

Invalidos | Invalidos
sintCodMatricula 0 0%
strCodPeriodo 1 0%
strCodMateria 1 0%
strCodTipoExamen 1 0%
bytAcumulado 0 0%
bytNota 0 0%
strCodEquiv 0 0%
strObservaciones 43264 43,66%

Valores Duplicados

Figura 169 Valores Invélidos
Fuente: Investigador

No se encontraron valores duplicados para esta tabla.

Andlisis de resultados

En las tablas y en los graficos mostrados anteriormente podemos apreciar el analisis
realizado para la tabla Notas_Examenes en la cual observamos pocas inconsistencias tales
como valores nulos para algunas columnas y valores invalidos, los cuales se mejoraran en
el transcurso del desarrollo de este trabajo de limpieza de datos, no se presentaron valores
duplicados en esta tabla.



e PERIODOS

Anélisis preliminar de la tabla Periodos usando la herramienta DataCleaner.

Valores NULL

Tabla 62 Valores Nulos
Fuente: Investigador

TABLA PERIODOS

VALORES NULL

strCodReglamento dtFechaTopeRetMat
dtFechaTopeMatPro W dtFechaTopeMatExt
dtFechaTopeMatOrd M binVigente

B bInTransicion m strCodPensum

B sintUltNumMat B dtFechaFin

m dtFechalnic B strDescripcion

B strCodigo

COLUMNAS | 0/00%

Cantidad | Porcentaje
Columnas de de
NULL NULL
strCodigo 0 0%
strDescripcion 0 0%
dtFechalnic 0 0%
dtFechaFin 0 0%
sintUltNumMat 0 0%
strCodPensum 0 0%
bInTransicion 0 0%
binVigente 0 0%
dtFechaTopeMatOrd 46 82,14%
dtFechaTopeMatExt 46 82,14%
dtFechaTopeMatPro 46 82,14%
dtFechaTopeRetMat 46 82,14%
strCodReglamento 0 0%

Valores Invalidos

Figura 170 Valores Nulos
Fuente: Investigador

La tabla contiene los valores aceptables esperados segun los requerimientos del negocio.

Valores Duplicados

No se encontraron valores duplicados para esta tabla.

Analisis de resultados

En las tablas y en los graficos mostrados anteriormente podemos apreciar el analisis
realizado para la tabla Periodos en la cual observamos pocas inconsistencias tales como




valores nulos para algunas columnas, los cuales se mejoraran en el transcurso del desarrollo
de este trabajo de limpieza de datos, no se presentaron valores duplicados ni valores

invalidos en esta tabla.

ANALISIS DE LAS DIMENSIONES DE CALIDAD

Anélisis de la calidad de datos para la tabla CESTUD:

En los datos encontrados en el analisis preliminar para la tabla CESTUD se evidencio:

Parametro de Precisién:

Tabla 63 Precision
Fuente: Investigador

PRECISION

DOCUME m DIRCUR m DIRPRE NUMTEF
mCERMIL mCEDIDE mFECGRA mBACHIL
B COLGRA H LUGNAC ENOMPAD m FECING

74,12%

97,61%
93,36%
98,92%
99,03%
98,92%
98,78%
99,56%

COLUMNAS

TABLA CESTUD
Valores Porcentaje
COLUMNA NULL de Precision
FECING 16 99,56%
NOMPAD 44 98,78%
LUGNAC 39 98,92%
COLGRA 35 99,03%
BACHIL 39 98,92%
FECGRA 239 93,36%
CEDIDE 86 97,61%
CERMIL 1996 44,51%
NUMTEF 2157 40,03%
DIRPER 931 74,12%
DIRCUR 3108 13,59%
DOCUME 3589 0,22%

Analisis de resultados para la precision.

Figura 171 Precision
Fuente: Investigador

En los datos encontrados podemos evidenciar que en algunas columnas de la tabla
CESTUD no se esta cumpliendo con la dimensidn de precisién en la cual se debera mejorar
para ciertos campos de esta tabla los cuales poseen un alto porcentaje de valores nulos.




Parametro de Valores Aceptables

Tabla 64 Valores Aceptables
Fuente: Investigador

TABLA CESTUD
Valores Porcentaje
Columnas Invalidos Valores
Aceptables
APEEST 14 99,61%
BACHIL 1 99,97%
CEDIDE 8 99,78%
CERMIL 1 99,97%
CODEST 1 99,97%
COLGRA 11 99,69%
DIRCUR 1750 51,35%
DOCUME 2 99,94%
NOMEST 8 99,78%
NOMPAD 1 99,97%
NUMTEF 1440 59,97%

Analisis de resultados para los valores validos.

COLUMNAS

VALORES ACEPTABLES

NUMTEF = NOMPAD = NOMEST m DOCUME
DIRCUR m COLGRA mCODEST m CERMIL

W CEDIDE mBACHIL ®APEEST

59,97%
99,97%
99,78%
99,94%
51,35%

99,69%
99,97%
99,97%
99,78%
99,97%
99,61%

Figura 172 Valores Aceptables
Fuente: Investigador

En el andlisis realizado se ha evidenciado que en algunas columnas de la tabla CESTUD de
la base de datos OASIS los valores ahi guardados no corresponden a la informacion que se
deberia almacenar segun los requerimientos obtenidos se deberan mejorar los datos que ahi

se encuentran.
Parametro de Duplicidad

Tabla 65 Duplicidad
Fuente: Investigador

TABLA CESTUD
Cantidad de Porcentaje
Columnas Duplicados de
Duplicidad
CEDIDE 36 99%
CODEST 32 99,11%
DIRCUR 36 99%

VALORES DUPLICADOS

®m NUMTEF m NOMPAD m NOMEST
m DIRCUR m CODEST mCEDIDE

99,19%
99,05%
99,00%
COLUMNAS !
99,00%
99,11%

Figura 173 Duplicidad
Fuente: Investigador




NOMEST 36 99%

NOMPAD 34 99,05%

NUMTEF 29 99,19%

Anélisis de resultados para la Duplicidad.

En el anélisis preliminar de los datos para la tabla CESTUD de la base de datos OASIS en
el pardmetro de duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado un gran nimero de
registros duplicados pero que si existen los cuales deben ser limpiados con el fin de mejorar
la calidad de los datos para esta tabla.

Paradmetro de Confianza.
Aqui utilizamos las formulas planteadas con anterioridad.

Tabla 66 Resultados Finales
Fuente: Investigador

TABLA CESTUD
CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA | INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +

Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
APEEST 99% 99,81% 99,32%
FECING 99% 99,45% 99,18%
NOMPAD 99,05% 98,70% 98,91%
LUGNAC 99% 72,24% 88,30%
COLGRA 99% 99,99% 99,40%
BACHIL 99% 99,36% 99,14%
FECGRA 99% 32,47% 72,39%
CEDIDE 99% 50,08% 79,43%
CERMIL 99% 99,89% 99,36%
NUMTEF 99,19% 99,38% 99,27%
DIRPER 99% 50,00% 79,40%
DIRCUR 99% 87,06% 94.22%
DOCUME 99% 99,46% 99,18%
CODEST 99,11% 99,81% 99,39%




Resultados finales.

Tabla 67 Resultados Finales

Fuente: Investigador 100,00%
TABLA CESTUD 90,00%
DIMENSION | TOTAL 80,00%
INTEGRIDAD 99,03% 70,00%
CONSISTENCIA | 84,84% DIMENSIONES
CONFIABILIDAD | 93,35% B INTEGRIDAD M CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura 174 Resultados Finales
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el analisis preliminar de la tabla CESTUD se puede evidenciar que las
dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto de calidad dentro de sus datos pero los
cuales se podrian mejorar con el uso de las herramientas dedicadas o esta funcion.

Anélisis de la calidad de datos para la tabla Docentes:

En los datos encontrados en el analisis preliminar para la tabla Docentes se evidencio:



Parametro de Precisién

Tabla 68 Precision
Fuente: Investigador

TABLA DOCENTES
Columnas Valores | Porcentaje de
NULL Precision
strCedulaMil 93 7%
strCarnetSeg 95 5%
strDireccion 36 64%
strTel 42 58%
strMail 53 47%
striwww 59 41%
strCodTipoSan 100 0,00%
strCodEstCiv 2 98%
strTitulos 98 2%
strCargos 98 2%
strCodTipTit 10 90%

Analisis de resultados para la precision.

Precision
strCodTipTit strCargos
strTitulos strCodEstCiv
strCodTipoSan ® strWww

m strMail | StrTel

m strDireccion M strCarnetSeg

M srtCedulaMil
90,00%

98,00%

COLUMNAS 41,00%
47,00%
58,00%
64,00%

5,00%
7,00%

Figura 175 Precision
Fuente: Investigador

En los datos encontrados podemos evidenciar que en algunas columnas de la tabla
Docentes no se esta cumpliendo con la dimension de precisién en la cual se debera mejorar
para ciertos campos de esta tabla los cuales poseen un alto porcentaje de valores nulos.




Parametro de Valores Aceptables

Tabla 69 Valores Aceptables VALORES ACEPTABLES
Fuente: Investigador _
TABLA DOCENTES m strApellidos strNombres
Porcentaje M strNacionalidad ® srtMail
Valores
Columnas Invalidos Valores
Aceptables
strMal! _ 11 99,52% COLUMNAS 99,96%
strNacionalidad 1 99,96% 99,52%
strNombres 22 99,04%
: 5 :
strApellidos 23 98,99% Figura 176 Valores Aceptables

Fuente: Investigador

Anélisis de resultados para los valores validos.

En el anélisis realizado se ha evidenciado que en algunas columnas de la tabla Docentes de
la base de datos OASIS los valores ahi guardados no corresponden a la informacion que se
deberia almacenar segun los requerimientos obtenidos se deberan mejorar los datos que ahi
se encuentran.

Parametro Duplicidad
En esta tabla no se encontraron registros duplicados.
Analisis de resultados para la Duplicidad.

En el analisis preliminar de los datos para la tabla Docentes de la base de datos OASIS en
el parametro de duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros
duplicados lo cual nos dice que para este parametro su cumplimiento es del 100%.



Parametro de Confianza.
Aqui utilizamos las formulas planteadas con anterioridad.

Tabla 70 Resultados Finales
Fuente: Investigador

TABLA DOCENTES
CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precisién + Valores INTEGRIDAD(0,6) +

Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
strCedulaMil 100% 53,50% 81,40%
strCarnetSeg 100% 52,50% 81,00%
strDireccion 100% 82,00% 92,80%
strTel 100% 79,00% 91,60%
strMail 100% 73,26% 89,30%
strWWww 100% 70,50% 88,20%
strCodTipoSan 100% 50,00% 80,00%
strCodEstCiv 100% 99,00% 99,60%
strTitulos 100% 51,00% 80,40%
strCargos 100% 51,00% 80,40%
strCodTipTit 100% 95,00% 98,00%
strNacionalidad 100% 99,98% 99,99%
strNombres 100% 99,52% 99,81%
strApellidos 100% 99,50% 99,80%

Resultados finales.

90,16%

Tabla 71 Resultados Finales 100,00%
Fuente: Investigador

TABLA DOCENTES >0,00%

DIMENSION | TOTAL 0,00%

INTEGRIDAD 100% DIMENSIONES

CONSISTENCIA | 75,41% B INTEGRIDAD M CONSISTENCIA B CONFIABILIDAD

CONFIABILIDAD | 90,16%

Figura 177 Resultados Finales
Fuente: Investigador




Interpretacion de los resultados finales.
Después de realizar el andlisis preliminar de la tabla Docentes se puede evidenciar que las
dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto de calidad dentro de sus datos pero los

cuales se podrian mejorar con el uso de las herramientas dedicadas o esta funcion en
especial la dimension de consistencia.

Anélisis de la calidad de datos para tabla Estudiantes:
En los datos encontrados en el analisis preliminar para la tabla Estudiantes se evidencio:

Parametro de Precisién

- PRECISION
Tabla 72 Precision
Fuente: Investigador strCodInt ® strCedulaMil
TABLA ESTUDIANTES M strCodTit strDocumentacion

Valores | Porcentaje de .

lumn o M srtMail B FECING

Columnas NULL Precision
FECING 29 98,73% 50.70%

i 0 98,29%
strMail - 1195 47,73% COLUMNAS 50,70%
strDocumentacion 2286 0,00% 47 73%
strCodTit 1127 50,70% 98,73%
strCedulaMil 39 98,29%
strCodInt 1127 50,70% Figura 178 Precision

Fuente: Investigador

Andlisis de resultados para la precision.

En los datos encontrados podemos evidenciar que en algunas columnas de la tabla
Estudiantes no se esta cumpliendo con la dimension de precision en la cual se debera
mejorar para ciertos campos de esta tabla los cuales poseen un alto porcentaje de valores
nulos.



Parametro de Valores Aceptables

Tabla 73 Valores Aceptables VALORES ACEPTABLES
Fuente: Investigador
TABLA ESTUDIANTES H strApellidos strNombres
Porcentaje m strNacionalidad ® srtMail
Valores
Columnas Invalidos Valores
Aceptables
1 0,
strMal! _ 11 99,52% COLUMNAS 99,96%
strNacionalidad 1 99,96%
strNombres 22 99,04%
strApellidos 23 98,99%

Figura 179 Valores Aceptables

Fuente: Investigador

Anélisis de resultados para los VValores Aceptables.

En el andlisis realizado se ha evidenciado que en algunas columnas de la tabla Estudiantes
de la base de datos OASIS los valores ahi guardados no corresponden a la informacion que
se deberia almacenar segun los requerimientos obtenidos se deberdn mejorar los datos que
ahi se encuentran.

Parametro Duplicidad
En esta tabla no se encontraron registros duplicados.
Analisis de resultados para la Duplicidad.

En el analisis preliminar de los datos para la tabla Estudiantes de la base de datos OASIS en
el parametro de duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros
duplicados lo cual nos dice que para este parametro su cumplimiento es del 100%.



Parametro de Confianza.
Aqui utilizamos las formulas planteadas con anterioridad.

Tabla 74 Resultados Finales
Fuente: Investigador

TABLA ESTUDIANTES

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +

Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
FECING 100% 99,37% 99,75%
strMail 100% 73,63% 89,45%
strDocumentacion 100% 50,00% 80,00%
strCodTit 100% 75,35% 90,14%
strCedulaMil 100% 99,15% 99,66%
strCodInt 100% 75,35% 90,14%
strNacionalidad 100% 99,98% 99,99%
strNombres 100% 99,52% 99,81%
strApellidos 100% 99,50% 99,80%

Resultados finales.

Tabla 75 Resultados Finales 100,00%
Fuente: Investigador 90,00%
TABLA ESTUDIANTES 80,00%
DIMENSION TOTAL 70,00%
INTEGRIDAD 100% DIMENSIONES
CONSISTENCIA 85,76% B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA m CONFIABILIDAD
CONFIABILIDAD | 94,30%

Figura 180 Resultados Finales
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el analisis preliminar de la tabla Estudiantes se puede evidenciar que
las dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto de calidad dentro de sus datos pero




los cuales se podrian mejorar con el uso de las herramientas dedicadas o esta funcién en

especial la dimension de consistencia.

Analisis de la calidad de datos para tabla Materias:

En los datos encontrados en el analisis preliminar para la tabla Materias se evidencio:

Parametro de Precisién:

Tabla 76 Precision
Fuente: Investigador

TABLA MATERIAS

Valores Porcentaje
COLUMNA NULL de Precision
srtCodigo 0 100%
strNombre 0 100%
dtFechaCreada 0 100%
dtFechaElim 130 41,44%
bInActiva 0 100%

PRECISION

bInActiva M dtFechaElim
dtFechaCreada M strNombre

B strCodigo

()
COLUMNAS 41,44%

Analisis de resultados para la precision.

Figura 181 Precision
Fuente: Investigador

En los datos encontrados podemos evidenciar que en algunas columnas de la tabla Materias
no se esta cumpliendo con la dimension de precision en la cual se deberd mejorar para
ciertos campos de esta tabla los cuales poseen un alto porcentaje de valores nulos.

Parametro de Valores Aceptables

En esta tabla no se encontraron registros con valores invalidos.

Anélisis de resultados para los valores validos.

En el analisis preliminar de los datos para la tabla Materias de la base de datos OASIS en el
parametro de Valores Aceptables se puede evidenciar que no se ha encontrado registros
invalidos lo cual nos dice que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Duplicidad

En esta tabla no se encontraron registros duplicados para esta tabla.




Analisis de resultados para la Duplicidad.

En el analisis preliminar de los datos para la tabla Materias de la base de datos OASIS en el
parametro de Duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros invalidos lo
cual nos dice que para este pardmetro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Confianza.
Aqui utilizamos las formulas planteadas con anterioridad.

Tabla 77 Resultados Finales
Fuente: Investigador

TABLA MATERIAS

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD
COLUMNA | INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +
Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
srtCodigo 100% 100% 100%
strNombre 100% 100% 100%
dtFechaCreada 100% 100% 100%
dtFechakElim 100% 70,72% 88,29%
blnActiva 100% 100% 100%

Resultados finales.

Tabla 78 Resultados Finales

) 100,00%
Fuente: Investigador
TABLA MATERIAS 95,00%
DIMENSION | TOTAL
INTEGRIDAD 100% 30,00% DIMENSIONES
CONSISTENCIA | 94,14%
CONFIABILIDAD 97 66% Il INTEGRIDAD B CONSISTENCIA @ CONFIABILIDAD

Figura 182 Resultados Finales
Fuente: Investigador




Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el analisis preliminar de la tabla Materias se puede evidenciar que las
dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto de calidad dentro de sus datos pero los
cuales se podrian mejorar con el uso de las herramientas dedicadas o esta funcion.

Analisis de la calidad de datos para la tabla Matriculas:

En los datos encontrados en el analisis preliminar para la tabla Matriculas se evidencio:

Parametro de Precisién:

Tabla 79 Precision PRECISION
Fuente: Investigador strObservaciones = strCodEstado
TABLA MATRICULAS _ dtFechaCreada strCreadaPor
Valores Porcentaje dtFechaAutorizada m strAutorizadaPor
COLUMNA NULL d_e_ '

Precision M strCodNivel M strCodEstud
sintCodigo 0 100% | strCodPeriodo B sintCodigo
strCodPeriodo 0 100%
strCodEstud 0 100% 70.30% 100,00%
strCodNivel 0 100% 100,005
strAutorizadaPor 0 100% COLUMNAS %88'882/‘;
dtFechaAutorizada 0 100% %88:8822
strCreadaPor 0 100% %88:8822
dtFechaCreada 0 100%
strCodEstado 0 100% Figura 183 Precision
strObservaciones 4927 70,30% Fuente: Investigador

Analisis de resultados para la precision.

En los datos encontrados podemos evidenciar que en algunas columnas de la tabla
Matriculas no se esta cumpliendo con la dimensidén de precision en la cual se debera
mejorar para el campo de esta tabla el cual posee un alto porcentaje de valores nulos.



Parametro de Valores Aceptables

Tabla 80 Valores Aceptables

Fuente: Investigador

TABLA MATRICULAS

Valores Porcentaje
COLUMNA Invalidos Valores
Aceptables
sintCodigo 0 100%
strCodPeriodo 0 100%
strCodEstud 0 100%
strCodNivel 0 100%
strAutorizadaPor 1063 93,59%
dtFechaAutorizada 0 100%
strCreadaPor 1064 93,59%
dtFechaCreada 0 100%
strCodEstado 0 100%
strObservaciones 11655 29,76%

VALORES ACEPTABLES

strObservaciones strCodEstado

dtFechaCreada strCreadaPor

dtFechaAutorizada M strAutorizadaPor
B strCodNivel H strCodEstud

B strCodPeriodo B sintCodigo

29,76%

100,00%
100,00%

, ()

COLUMNAS 93,59%

100,00%
100,00%
100,00%
100,00%

Analisis de resultados para los valores validos.

Figura 184 Valores Aceptables
Fuente: Investigador

En el andlisis realizado se ha evidenciado que en la tabla Matriculas de la base de datos
OASIS los valores ahi guardados no cumplen con los estdndares establecidos para ciertos

campos de esta tabla.

Parametro Duplicidad

En esta tabla no se encontraron registros duplicados para esta tabla.

Anélisis de resultados para la Duplicidad.

En el analisis preliminar de los datos para la tabla Matriculas de la base de datos OASIS en
el parametro de duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros
duplicados lo cual nos dice que para este parametro su cumplimiento es del 100%.




Parametro de Confianza.

Aqui utilizamos las formulas planteadas con anterioridad.

Tabla 81 Resultados Finales
Fuente: Investigador

TABLA MATRICULAS

CONSISTENCIA

CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +
Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
sintCodigo 100% 100% 100%
strCodPeriodo 100% 100% 100%
strCodEstud 100% 100% 100%
strCodNivel 100% 100% 100%
strAutorizadaPor 100% 96,80% 98,72%
dtFechaAutorizada 100% 100% 100%
strCreadaPor 100% 96,80% 98,72%
dtFechaCreada 100% 100% 100%
strCodEstado 100% 100% 100%
strObservaciones 100% 50,03% 80,01%

Resultados finales.

Tabla 82 Resultados Finales
Fuente: Investigador

TABLA MATRICULAS

DIMENSION | TOTAL
INTEGRIDAD 100%
CONSISTENCIA | 94,36%
CONFIABILIDAD | 97,75%

100,00%

95,00%

90,00%

DIMENSIONES

B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

Figura 185 Resultados Finales
Fuente: Investigador




Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el analisis preliminar de la tabla Matriculas se puede evidenciar que las
dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto de calidad dentro de sus datos pero los
cuales se podrian mejorar con el uso de las herramientas dedicadas o esta funcion.

Analisis de la calidad de datos para la tabla Evaluaciones:

En los datos encontrados en el analisis preliminar para la tabla Evaluaciones se evidencio:

Parametro de Precisién:

Tabla 83 Precision
Fuente: Investigador

TABLA EVALUACIONES

Valores Porcentaje
COLUMNA NULL de Precisi:')n
sintCodMatricula 0 100%
strCodPeriodo 0 100%
strCodMateria 0 100%
bytNotal 0 100%
bytNota2 0 100%
bytNota3 0 100%
strObservaciones 905 94,92%

Andlisis de resultados para la precision.

PRECISION

strObservaciones M bytNota3
H bytNota2 H bytNotal
m strCodMateria W strCodPeriodo

M sintCodMatricula

94,92%

100,00%
100,00%
100,00%
100,00%
100,00%
100,00%

COLUMNAS

Figura 186 Precision
Fuente: Investigador

En los datos encontrados podemos evidenciar que en algunas columnas de la tabla
Evaluaciones no se estd cumpliendo con la dimension de precision en la cual se debera
mejorar para el campo de esta tabla el cual posee un alto porcentaje de valores nulos.




Parametro de Valores Aceptables

Tabla 84 Valores Aceptables
Fuente: Investigador

TABLA EVALUACIONES

Valores Porcentaje
COLUMNA Invélidos Valores
Aceptables
sintCodMatricula 0 100%
strCodPeriodo 0 100%
strCodMateria 0 100%
bytNotal 0 100%
bytNota2 0 100%
bytNota3 0 100%
strObservaciones 16896 5,08%

VALORES ACEPTABLES

strObservaciones H bytNota3

B bytNota2 B bytNotal

m strCodMateria W strCodPeriodo

m sintCodMatricula

5,08%
100,00%
100,00%
100,00%
100,00%
100,00%
100,00%

COLUMNAS

Anélisis de resultados para los valores Validos.

Figura 187 Valores Aceptables
Fuente: Investigador

En el analisis realizado se ha evidenciado que en la tabla Evaluaciones de la base de datos
OASIS los valores ahi guardados no cumplen con los estandares establecidos para ciertos

campos de esta tabla.

Parametro Duplicidad

En esta tabla no se encontraron registros duplicados.

Analisis de resultados para la Duplicidad.

En el analisis preliminar de los datos para la tabla Evaluaciones de la base de datos OASIS
en el pardmetro de duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros
duplicados lo cual nos dice que para este parametro su cumplimiento es del 100%.




Parametro de Confianza.
Aqui utilizamos las formulas planteadas con anterioridad.

Tabla 85 Resultados Finales
Fuente: Investigador

TABLA EVALUACIONES

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +

Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
sintCodMatricula 100% 100% 100%
strCodPeriodo 100% 100% 100%
strCodMateria 100% 100% 100%
bytNotal 100% 100% 100%
bytNota2 100% 100% 100%
bytNota3 100% 100% 100%
strObservaciones 100% 50%% 75%

Resultados finales.

Tabla 86 Resultados Finales 96,43%
) 100,00%

Fuente: Investigador .
TABLA EVALUACIONES 95,00%

DIMENSION | TOTAL 90,00%
INTEGRIDAD 100% 85,00% DIMENSIONES
CONSISTENCIA 92,86%
CONFIABILIDAD | 96.43% B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA B CONFIABILIDAD

Figura 188 Resultados Finales
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el analisis preliminar de la tabla Evaluaciones se puede evidenciar que
las dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto de calidad dentro de sus datos pero
los cuales se podrian mejorar con el uso de las herramientas dedicadas a esta funcion.




Analisis de la calidad de datos para la tabla Notas_Examenes:

En los datos encontrados en el analisis preliminar para la tabla Notas_Examenes se
evidencio:

Parametro de Precision:
PRECISION
Tabla 87 Pre(_:isi()n strObservaciones strCodEquiv
Fuente: Investigador ® bytNota B bytAcumulado
TABLA NOTAS EXAMENES
— - B strCodTipoExamen m strCodMateria
Valores Porcentaje
COLUMNA NULL de Precisién B strCodPeriodo B sintCodMatricula
sintCodMatricula 0 100%
strCodPeriodo 0 100% 49,03% 00.00%
" 100,00%
strCodMateria 0 100% 98.28%

- 5 N
strCodTipoExamen 0 100% COLUMNAS 100,005,
bytAcumulado 0 100% 100,00%

0 100,00%
bytNota 1706 98,28% 100,00%
strCod Eq uiv 0 100% 100,00%
strObservaciones 50513 49,03%
Figura 189 Precision
Analisis de resultados para la precision. Fuente: Investigador

En los datos encontrados podemos evidenciar que en algunas columnas de la tabla
Nota_Examenes no se estd cumpliendo con la dimension de precision en la cual se debera
mejorar para el campo de esta tabla el cual posee un alto porcentaje de valores nulos.



Parametro de Valores Aceptables

Tabla 88 Valores Aceptables
Fuente: Investigador

TABLA NOTAS_EXAMENES

Valores Porcentaje
COLUMNA Invélidos Valores
Aceptables
sintCodMatricula 0 100%
strCodPeriodo 1 100%
strCodMateria 1 100%
strCodTipoExamen 1 100%
bytAcumulado 0 100%
bytNota 0 100%
strCodEquiv 0 5,08%
strObservaciones 43264 56,34%

Analisis de resultados para los valores validos.

VALORES ACEPTABLES

strObservaciones strCodEquiv

m bytNota B bytAcumulado
B strCodTipoExamen M strCodMateria

B strCodPeriodo B sintCodMatricula

56,34%

100,00%
100,00%
100,00%
100,00%
100,00%
100,00%
100,00%

COLUMNAS

Figura 190 Valores Aceptables
Fuente: Investigador

En el andlisis realizado se ha evidenciado que en la tabla Notas_examenes de la base de
datos OASIS los valores ahi guardados no cumplen con los estandares establecidos para

ciertos campos de esta tabla.

Parametro Duplicidad

En esta tabla no se encontraron registros duplicados.

Anélisis de resultados para la Duplicidad.

En el andlisis preliminar de los datos para la tabla Notas_examenes de la base de datos
OASIS en el parametro de duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros
duplicados lo cual nos dice que para este parametro su cumplimiento es del 100%.




Parametro de Confianza.
Aqui utilizamos las formulas planteadas con anterioridad.

Tabla 89 Resultados Finales
Fuente: Investigador

TABLA NOTAS_EXAMENES

CONSISTENCIA CONFIABILIDAD
COLUMNA INTEGRIDAD (Precision + Valores INTEGRIDAD(0,6) +
Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
sintCodMatricula 100% 100% 100%
strCodPeriodo 100% 100% 100%
strCodMateria 100% 100% 100%
strCodTipoExamen 100% 100% 100%
bytAcumulado 100% 100% 100%
bytNota 100% 99,14% 99,67%
strCodEquiv 100% 100% 100%
strObservaciones 100% 52,69% 81,08%

Resultados finales.

00,00%
Tabla 90 Resultados Finales 100,00%
Fuente: Investigador 95.00%

TABLA NOTAS EXAMENES

DIMENSION TOTAL 90,00%
INTEGRIDAD 100% DIMENSIONES
CONSISTENCIA 93,98% B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD
CONFIABILIDAD 97,59%

Figura 191 Resultados Finales
Fuente: Investigador
Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el analisis preliminar de la tabla Notas_Examenes se puede evidenciar
que las dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto de calidad dentro de sus datos
pero los cuales se podrian mejorar con el uso de las herramientas dedicadas a esta funcion.




Analisis de la calidad de datos para la tabla Periodos:

En los datos encontrados en el analisis preliminar para la tabla Periodos se evidencio:

Parametro de Precisién:

Tabla 91 Precision
Fuente: Investigador

TABLA PERIODOS

PRECISION

strCodReglamento dtFechaTopeRetMat

m dtFechaTopeMatPro W dtFechaTopeMatExt
dtFechaTopeMatOrd M binVigente

B bInTransicion m strCodPensum

M sintUltNumMat B dtFechaFin

m dtFechalnic B strDescripcion

m strCodigo

100,00%

O
et
X

COLUMNAS

OO
SO
XX

Yole)
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XX

PR
[oloooolelele)
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(=]
X

[olslslslslststls]
o
S
X

Valores Porcentaje
COLUMNA de
Nulos .
Precision
strCodigo 0 100%
strDescripcion 0 100%
dtFechalnic 0 100%
dtFechaFin 0 100%
sintUltNumMat 0 100%
strCodPensum 0 100%
binTransicion 0 100%
blnVigente 0 100%
dtFechaTopeMatOrd 46 17,86%
dtFechaTopeMatExt 46 17,86%
dtFechaTopeMatPro 46 17,86%
dtFechaTopeRetMat 46 17,86%
strCodReglamento 0 100%

Analisis de resultados para la precision.

Figura 192 Precision
Fuente: Investigador

En los datos encontrados podemos evidenciar que en algunas columnas de la tabla Periodos
no estd cumpliendo con la dimensién de precision en la cual se deberd mejorar para el
campo de esta tabla el cual posee un alto porcentaje de valores nulos.

Parametro de Valores Aceptables

En esta tabla no se encontraron registros con valores invalidos.




Analisis de resultados para los valores validos.

En el analisis preliminar de los datos para la tabla Periodos de la base de datos OASIS en el
parametro de Valores Aceptables se puede evidenciar que no se ha encontrado registros

invalidos lo cual nos dice que para este parametro su cumplimiento es del 100%.

Parametro Duplicidad

En esta tabla no se encontraron registros duplicados.

Anélisis de resultados para la Duplicidad.

En el analisis preliminar de los datos para la tabla Periodos de la base de datos OASIS en el
pardmetro de duplicidad se puede evidenciar que no se ha encontrado registros duplicados

lo cual nos dice que para este pardmetro su cumplimiento es del 100%.

Parametro de Confianza.

Aqui utilizamos las formulas planteadas con anterioridad.

Tabla 92 Resultados Finales

Fuente: Investigador

TABLA PERIODOS

CONSISTENCIA

CONFIABILIDAD

COLUMNA INTEGRIDAD (Precisién + Valores INTEGRIDAD(0,6) +
Aceptables)/2 CONSISTENCIA(0,4)
strCodigo 100% 100% 100%
strDescripcion 100% 100% 100%
dtFechalnic 100% 100% 100%
dtFechaFin 100% 100% 100%
sintUltNumM at 100% 100% 100%
strCodPensum 100% 100% 100%
binTransicion 100% 100% 100%
blnVigente 100% 100% 100%
dtFechaTopeMatOrd 100% 58,93% 83,57%
dtFechaTopeMatExt 100% 58,93% 83,57%
dtFechaTopeMatPro 100% 58,93% 83,57%
dtFechaTopeRetMat 100% 58,93% 83,57%
strCodReglamento 100% 100% 100%




Resultados finales.

Tabla 93 Resultados Finales 100,00%
Fuente: Investigador 95,00%
TABLA PERIODOS :ggg;

DIMENSION TOTAL 80,00%

INTEGRIDAD 100% DIMENSIONES

CONSISTENCIA 87,36% B INTEGRIDAD B CONSISTENCIA E CONFIABILIDAD

CONFIABILIDAD | 94,94%

Figura 193 Resultados Finales
Fuente: Investigador

Interpretacion de los resultados finales.

Después de realizar el analisis preliminar de la tabla Periodos se puede evidenciar que las
dimensiones examinadas tienen un porcentaje alto de calidad dentro de sus datos pero los
cuales se podrian mejorar con el uso de las herramientas dedicadas a esta funcion.



